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CLASSIFICATION OF BATIK MOTIFS USING NAIVE
BAYES CLASSIFIER (NBC) AND SOBEL EDGE DETECTION
ALGORITHMS

By :
Nadia Tasza Putri
NIM : 09021381320017

ABSTRACT

Batik requires classification to help in classifying and distinguishing motifs
in Indonesia. One of the good techniques in classifying is Naive Bayes Classifier
(NBC). Bayesian Classifier has the possibility of high accuracy and speed if applied
to large databases. In this study a classification software was developed using the
NBC algorithm which classifies Batik motifs into 4 classes, namely Semen,
Lunglungan, Ceplok, and Parang. In this case, several methods are included in the
classification efforts, including: Sobel algorithm and United Moment Invariants
(UMI). The results showed that the software was able to classify motifs with an
accuracy rate of 52.50% from the test results using 120 Batik images.

Keywords: Batik Classification, Naive Bayes Algorithm, Sobel Algorithm, UMI
Algorithm
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KLASIFIKASI MOTIF KAIN BATIK MENGGUNAKAN
ALGORITMA NAIVE BAYES CLASSIFIER (NBC) DAN
DETEKSI TEPI SOBEL

Oleh :
Nadia Tasza Putri
NIM : 09021381320017

ABSTRAK

Batik membutuhkan klasifikasi untuk membantu dalam mengelompokkan
dan membedakan motif yang ada di Indonesia. Salah satu Teknik yang baik dalam
melakukan klasifikasi adalah Naive Bayes Classifier (NBC). Bayesian Classifier
memiliki kemungkinan tingkat akurasi dan kecepatan yang tinggi jika diterapkan
pada database besar. Pada penelitian ini dikembangkan sebuah perangkat lunak
pengklasifikasian menggunakan algoritma NBC yang mengelompokkan motif
Batik menjadi 4 kelas yaitu Semen, Lunglungan, Ceplok, dan Parang. Dalam hal
ini, beberapa metode ikut disertakan dalam upaya pengklasifikasian, diantaranya :
Algoritma Sobel dan United Moment Invariants (UMI). Hasil penelitian
menunjukkan bahwa perangkat lunak mampu mengelompokkan motif dengan
tingkat akurasi 52.50% dari hasil pengujian terhadap 120 citra Batik keseluruhan.

Kata kunci : Klasifikasi Batik, Algoritma Naive Bayes, Algoritma Sobel,
Algoritma UMI, United Moment Invariants
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BAB |

PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan
Bab ini menjelaskan secara detail tentang latar belakang, perumusan masalah,
tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah, dan sistematika penulisan

dokumen penelitian.

1.2 Latar Belakang

Batik adalah kerajinan yang telah menjadi bagian dari budaya Indonesia sejak
dahulu. Menurut Kamus Besar Bahasa Indonesia (Balai Pustaka, 2007), batik
diartikan sebagai kain bergambar yang dibuat secara khusus dengan menuliskan
atau menerakan malam (lilin) pada kain, kemudian pengolahannya diproses dengan
cara tertentu atau bisa disebut kain batik. Batik merupakan warisan budaya
Indonesia dan telah diakui oleh UNESCO (Setyawan et al, 2015). Selain itu, batik
juga merupakan salah satu karya seni yang dapat memberikan keindahan visual jika

serasi dengan pemakainya.

Berdasarkan teknik pembuatannya batik dibedakan menjadi 4 jenis yaitu batik
tulis, batik cap, batik sablon atau printing, dan batik sablon malam. Terdapat banyak
jenis dan motif yang diproduksi di Indonesia. Motif dan pola batik yang dibuat tidak
hanya sebagai tampilan visual tetapi juga memiliki makna filosofi (Setyawan et al,
2015). Sejak semakin banyaknya motif batik yang ada sekarang, banyak

masyarakat umum kesulitan dalam membedakan motif batik yang tepat. Selain itu,



banyak masyarakat zaman sekarang yang kurang mengenali informasi lebih dalam
tentang batik sehingga kurang memaknai filosofi yang terkandung dalam batik.
Oleh karena itu, Klasifikasi dibutuhkan untuk membantu masyarakat dalam

mengelompokkan batik dan membedakan berbagai motif yang ada di Indonesia.

Klasifikasi adalah suatu bentuk analisis data yang menunjukkan bahwa
extracts models menggambarkan kelas data penting (Han dan Kamber, 2011). Salah
satu metode yang mendukung tentang klasifikasi adalah Naive Bayes Classifier
(NBC). Naive Bayes Classifier (NBC) merupakan sebuah pengklasifikasi
probabilitas sederhana yang mengaplikasikan teorema Bayes dengan asumsi
ketidaktergantungan (independent) yang tinggi (Ronald and Evans, 2016).

Pada penelitian ini, metode yang diusulkan adalah Naive Bayes Classifier
(NBC) dengan deteksi tepi Sobel. Penggunaan deteksi tepi Sobel dimaksudkan
untuk membantu mendeteksi tepian sebelum diklasifikasikan. Deteksi tepi Sobel
juga baik digunakan untuk segmentasi citra atau untuk feature exkstraction karena
algoritmanya yang sederhana dan mampu mengenali sebuah pola dengan waktu

yang efisien (Chandwadkar et al, 2013).

Penelitian mengenai klasifikasi batik menggunakan Wavelet Ttransform dan
Fuzzy Neural Network telah dilakukan oleh Rangkuti (2014). Penelitian tersebut
mampu menghasilkan tingkat presisi sebesar 86-92%. Penelitian mengenai
klasifikasi motif batik otomatis menggunakan kombinasi SIFT Feature Moments
dan metode k-Nearest Neighbor (k-NN) sudah dilakukan oleh Setyawan et al (2015)

dan menghasilkan tingkat akurasi sebesar 31,43%. Ronald and Evans (2016) juga



melakukan penelitian tentang Kklasifikasi buah apel menggunakan metode Naive

Bayes Classifier (NBC) dan mampu menghasilkan tingkat presisi hingga 100%.

Dari penelitian-penelitian yang sudah ada dapat diketahui bahwa secara
keseluruhan memiliki kelebihan dan kekurangan. Perbandingan menunjukkan
bahwa penggunaan teknik Naive Bayes Classifier (NBC) untuk Kklasifikasi
menghasilkan tingkat akurasi yang lebih tinggi dibandingkan fuzzy logic dan MLP-
Neural (Ronald and Evans, 2016). Penelitian tentang perbandingan klasifikasi
antara metode k-Nearest Neighbor (k-NN) dan Naive Bayes Classifier (NBC) oleh
Putra pada Dataset “ Dresses_Attribute_Sales” menunjukkan bahwa tingkat akurasi

NBC lebih besar daripada k-NN.

Berdasarkan uraian di atas dapat diketahui bahwa penggunaan metode Naive
Bayes Classifier (NBC) merupakan cara yang baik dibandingkan penerapan metode
yang lain dalam hal pengklasifikasian. Karena itu, dalam penelitian ini penulis
mencoba menggunakan NBC untuk mengklasifikasikan motif - motif kain batik.
Penggabungan antara metode Naive Bayes Classifier (NBC) dan deteksi tepi Sobel
diharapkan dapat menghasilkan tingkat akurasi yang lebih baik dibandingkan

penelitian-penelitian terdahulu sebelumnya.

1.3 Perumusan Masalah

Berdasarkan penjelasan dari latar belakang diatas, rumusan masalah dalam
penelitian ini adalah bagaimana menerapkan metode deteksi tepi Sobel dan metode
Naive Bayes Classifier (NBC) dalam pembuatan aplikasi pengklasifikasian motif

kain batik dengan tingkat akurasi yang lebih baik.



1.4 Tujuan

Tujuan penelitian ini adalah sebagai berikut :

1. Mengetahui penerapan metode deteksi tepi Sobel dan metode Naive Bayes

Classifier (NBC) dalam aplikasi pengklasifikasian motif kain batik.

2. Membangun aplikasi yang dapat membantu mengklasifikasikan citra batik.

3. Melakukan pengujian dan analisis terhadap berbagai hasil pengklasifikasian

1.5 Manfaat

Manfaat dari penelitian ini adalah sebagai berikut.

1. Menghasilkan sistem yang dapat mengklasifikasikan motif batik dengan

tingkat akurasi dan presisi yang lebih baik.

2. Membantu pengguna aplikasi untuk mempermudah dalam menemukan
informasi mengenai motif kain batik dan makna filosofi yang terkandung

didalamnya.

3. Penelitian ini dapat dijadikan sebagai rujukan referensi untuk penelitian-

penelitian selanjutnya.



1.6 Batasan Masalah

Batasan Masalah dari penelitian ini adalah sebagai berikut.

1. Aplikasi klasifikasi motif kain batik bersifat offline.

2. Masukan citra batik dalam format .BMP/.PNG/.JPG/.JPEG.

3. Masukan berjumlah 120 citra batik.

4. Aplikasi berbasis desktop windows PC.

1.7 Sistematika Penulisan
Sistematika penulisan tugas akhir ini mengikuti standar penulisan tugas

akhir Fakultas IImu Komputer Universitas Sriwijaya, sebagai berikut :

BAB I. PENDAHULUAN

Pada Bab ini diuraikan mengenai latar belakang, perumusan masalah, tujuan
dan manfaat penelitian, batasan masalah, metodelogi pernelitian, metode penelitian,
metode pengembangan perangkat lunak dan sistematika penulisan.
BAB Il. KAJIAN LITERATUR

Bab ini berisi landasan dasar teori yang akan digunakan dalam melakukan
analisis, perancangan, dan implementasi tugas akhir yang dilakukan pada bab-bab

selanjutnya.



BAB IIl. METODOLOGI PENELITIAN
Bab I1l berisi analisis serta perancangan terhadap penggunaan algoritma NBC
untuk pengklasifikasian motif kain Batik dan perancangan tentang desain
arsitektural sehingga dapat membantu dalam melakukan implementasi.
BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK

Pada bab ini akan dibahas mengenai lingkungan implementasi perancangan
dan analisis dari perangkat lunak pengklasifikasian motif kain Batik, implementasi

program, hasil eksekusi dan hasil pengujian.

BAB V. HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN

Pada bab V ini berisi tentang perancangan dari perangkat lunak yang
dibangun, hingga hasil pengujian dari perangkat lunak yang dibuat.
BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN

Pada Bab VI berisi berisi kesimpulan dari semua uraian-uraian pada bab-
bab sebelumnya dan juga berisi saran-saran yang diharapkan berguna dalam
penggunaan algoritma NBC dalam mengklasifikasikan motif kain Batik untuk

penelitian selanjutnya.

1.8  Kesimpulan

Berdasarkan uraian di atas, maka dalam penelitian ini akan dikembangkan
sebuah perangkat lunak pengklasifikasian motif kain Batik menggunakan
algoritma Naive Bayes Classifier (NBC) dan deteksi tepi Sobel. Diharapkan metode

yang digunakan dapat diimplementasikan ke dalam perangkat lunak dengan baik.
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