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ABSTRACT

The growing use of social media, particularly Twitter, has generated large
amounts of information in the form of text data covering a wide range of topics
and issues. Analyzing Twitter data has the potential to find important insights into
topics relevant to society. Topic modeling is one of the latest innovations in text
data processing to find topics in a set of text. This research aims to perform topic
modeling on Indonesian tweets using BERTopic with LLAMA2 as topic
representation tuning. LLAMAZ is used to generate labels from a set of keywords
generated from c-TF-IDF calculations. The dataset used consists of 10,000
Indonesian tweets taken from the Twitter account @detikcom. The data is divided
into 2 parts, 8,000 tweets are used for training data and 2,000 tweets are used for
testing. Based on the results of topic modeling with BERTopic, 49 total topics
were obtained. Topic Modeling Evaluation is done using coherence score cv,
obtained an average coherence score cv of 0.86 on training data and 0.73 on

testing data.

Keywords: Topic Modeling, BERTopic, Large Language Models, Coherence

Score cv, Tweet



ABSTRAK

Pertumbuhan penggunaan media sosial, khususnya Twitter telah menghasilkan
informasi dalam bentuk data teks dalam jumlah besar yang mencakup berbagai
topik dan isu. Melakukan analisis data Twitter berpotensi menemukan wawasan
penting tentang topik-topik yang relevan dengan masyarakat. Pemodelan topik
adalah salah satu inovasi terbaru dalam pengolahan data teks untuk menemukan
topik pada sekumpulan teks. Penelitian ini bertujuan untuk melakukan pemodelan
topik pada tweet berbahasa Indonesia dengan menggunakan BERTopic dengan
LLAMA?2 sebagai topic representation tuning. LLAMAZ2 digunakan untuk
menghasilkan label dari sekumpulan kata kunci yang dihasilkan dari perhitungan
c-TF-IDF. Dataset yang digunakan terdiri dari 10.000 tweets berbahasa Indonesia
yang diambil dari akun Twitter @detikcom. Data dibagi menjadi 2 bagian, 8.000
tweets digunakan untuk data training dan 2.000 tweets digunakan untuk testing.
Berdasarkan hasil pemodelan topik dengan BERTopic, diperoleh 49 total topik.
Evaluasi Pemodelan Topik dilakukan menggunakan coherence score cv, diperoleh
rata-rata coherence score cv sebesar 0,86 pada data training dan 0,73 pada data

testing.

Kata Kunci: BERTopic, Cohrence Score cv, Large Language Models,

Pemodelan Topik, Tweet
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BAB |
PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan

Dalam bab ini, akan dibicarakan mengenai beberapa hal penting terkait
penelitian, seperti latar belakang permasalahan, perumusan masalah, tujuan
penelitian, manfaat penelitian, dan juga batasan-batasan yang ada. Selain itu, bab
ini juga akan memuat penjelasan secara umum mengenai keseluruhan isi

penelitian.

1.2 Latar Belakang Masalah

Pada era penyebaran informasi yang semakin maju dan berkembang,
kebutuhan untuk mengelola dan menganalisis teks yang besar dan kompleks
semakin mendesak. Data teks yang berasal dari berbagai sumber seperti media
sosial, berita online, riset akademik, dan lainnya, memiliki potensi besar untuk
memberikan wawasan yang berharga. Pertumbuhan penggunaan media sosial,
khususnya Twitter telah menghasilkan informasi dalam bentuk data teks dalam
jumlah besar yang mencakup berbagai topik dan isu.

Pemodelan topik adalah salah satu inovasi terbaru dalam pengolahan data
teks untuk menemukan topik pada sekumpulan teks. Inovasi ini digunakan dalam
pendekatan penambangan dan analisis teks untuk menemukan informasi
tersembunyi dan hubungan antar teks (Jelodar et al., 2018). Salah satu metode

yang dapat digunakan untuk pemodelan topik adalah BERTopic. BERTopic



merupakan suatu pendekatan pemodelan topik yang memanfaatkan integrasi
BERT dan pengukuran TF-IDF berbasis kelas untuk menciptakan representasi
topik yang koheren. Pendekatan ini juga memanfaatkan teknik Uniform Manifold
Approximation and Projection (UMAP) untuk mengurangi dimensi penyematan
sebelum melakukan pengelompokan dokumen-dokumen. BERTopic merupakan
metode pemodelan topik yang menggunakan transformer dan c-TF-IDF untuk
membentuk cluster padat yang memudahkan interpretasi topik sambil tetap
mempertahankan kata-kata kunci dalam deskripsi topik (Grootendorst, 2022).
Penggunaan metode c-TF-IDF pada BERTopic, dapat memfasilitasi berbagai
pendekatan pemodelan topik, seperti pemodelan topik yang terpadu, dinamis, atau
berbasis kelas (Abuzayed and Al-Khalifa, 2021). Keunggulan utama BERTopic
adalah kemampuannya untuk memberikan performa yang baik pada sebagian
besar aspek domain pemodelan topik, sementara algoritma lainnya cenderung
unggul dalam satu aspek tertentu (Egger and Yu, 2022).

Baru-baru ini BERTopic melakukan peningkatan lebih lanjut pada topik
guna menciptakan label, ringkasan dari topik, dan hal-hal lainnya. Large
Language Models (LLMs) adalah algoritma deep learning yang mampu
mengidentifikasi, merangkum, menerjemahkan, memprediksi, dan menciptakan
konten menggunakan dataset yang sangat besar. Large Language Models (LLMs)
adalah bentuk kecerdasan buatan (Al) yang sangat efektif untuk berbagai tugas,
seperti machine translation and question answering (Hadi et al.,2023). Manfaat

utama dari pendekatan ini adalah dapat menjelaskan suatu topik hanya dengan



menggunakan sedikit dokumen, sehingga tidak perlu meneruskan seluruh
dokumen ke model pembuatan teks.

Berdasarkan data dari www.databoks.katadata.co.id, hingga April 2023,
pengguna Twitter di dunia mencapai 372,9 juta, termasuk 14,75 juta pengguna
berasal dari Indonesia. Indonesia menempati posisi ke-6 sebagai negara dengan
pengguna Twitter terbanyak. Sehingga melakukan analisis data Twitter warga
Indonesia berpotensi menemukan wawasan penting tentang topik-topik yang
relevan dengan masyarakat Indonesia. Namun, untuk memanfaatkan potensi ini,
diperlukan alat dan teknik yang canggih untuk mengidentifikasi pola-pola
tersembunyi dan mengelompokkan teks berdasarkan topiknya.

Berdasarkan permasalahan yang telah disampaikan sebelumnya bahwa
kebutuhan untuk pengambilan topik pada teks yang ada, dapat dilakukan dengan
menggukan model BERTopic dengan LLAMAZ2-7b sebagai topic representation
tuning. LLAMAZ2-7b digunakan untuk menghasilkan deskripsi label dari
sekumpulan kata kunci yang dihasilkan dari perhitungan c-TF-IDF (Grootendorst,
2022). LLAMAZ2-7b merupakan open source pretrained and fine-tuned Large
Language Models (LLMs) yang dikembangkan oleh META dengan 7 miliar
parameter (Touvron et al., 2023). LLAMAZ2-7b dipilih karena memiliki
kemampuan menghasilkan teks yang berkualitas tinggi dengan ukuran yang cukup
kecil dibanding Large Language Models (LLMSs) serupa dengan ukuran parameter
yang lebih besar. Oleh karena itu, peneliti bertujuan untuk menyelesaikan masalah

ini melalui penelitian yang berjudul “TOPIC MODELING MENGGUNAKAN



BERTOPIC DENGAN LLAMA2 SEBAGAI TOPIC REPRESENTATION

TUNING”.

1.3

1.4

1.5

Rumusan Masalah

Berikut adalah rumusan masalah dalam penelitian ini:

Bagaimana mengembangkan sistem topic modeling menggunakan
BERTopic dengan LLAMAZ sebagai topic representation tuning?
Bagaimana kinerja model BERTopic dengan LLAMAZ2 sebagai topic

presentation tuning dalam menemukan topik berdasarkan coherence score?

Tujuan Penelitian

Berikut adalah tujuan dari penelitian ini:

Menghasilkan sistem yang dapat memodelkan topik pada teks menggunakan
model BERTopic dengan LLAMAZ2 sebagai topic presentation tuning.
Mengetahui kinerja model BERTopic dengan LLAMAZ2 sebagai topic

presentation tuning.

Manfaat Penelitian

Berikut adalah manfaat dari penelitian ini:
Sistem dapat digunakan untuk menemukan topik pada teks menggunakan

model BERTopic dengan LLAMAZ sebagai topic presentation tuning.



2. Hasil penelitian dapat digunakan sebagai acuan untuk penelitian yang

terkait.

1.6 Batasan Masalah

Penelitian ini memiliki batasan sebagai berikut:
1.  Data yang digunakan adalah tweet atau cuitan para pengguna Twitter.
2.  Data tweet terbatas pada akun berita dari akun berita detikcom.
3. Data yang digunakan merupakan tweet atau cuitan yang menggunakan

Bahasa Indonesia.

1.7 Sistematika Penulisan

Sistematika penulisan tugas akhir mengikuti standar penulisan tugas akhir

Fakultas llmu Komputer Universitas Sriwijaya yaitu sebagai berikut:

BAB I. PENDAHULUAN

Pada bab ini diuraikan mengenai latar belakang, perumusan masalah,
tujuan dan manfaat penelitian, batasan masalah/ruang lingkup, metodologi,
penelitian, dan sistematika penulisan yang akan dijadikan sebagai pokok pikiran
penelitian ini.
BAB Il. KAJIAN LITERATUR

Pada bab ini akan dibahas dasar-dasar teori yang digunakan dalam
penelitian, seperti definisi topic MODELING dan metode BERTopic dan beberapa

literatur yang relevan dengan penelitian ini.



BAB IIl. METODOLOGI PENELITIAN

Pada bab ini akan dibahas mengenai proses yang akan dilakukan pada
penelitian ini. Masing-masing rencana tahapan penelitian dideskripsikan dengan
rinci dengan mengacu pada suatu kerangka kerja.
BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK

Bab ini membahas mengenai analisis dan rancangan perangkan lunak yang
akan dibangun. Tahapan pengembangan perangkat lunak dimulai dengan analisis
kebutuhan, perancangan perangkat lunak dan pengujian.
BAB V. HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN

Dalam bagian ini, hasil pengujian akan dipaparkan sesuai dengan rencana
langkah-langkah yang telah disusun sebelumnya. Analisis akan disajikan sebagai
dasar untuk menarik kesimpulan dari penelitian ini.
BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN

Bab ini berfokus pada rangkuman dari uraian yang telah dijelaskan pada
bab sebelumnya dan memberikan rekomendasi berdasarkan hasil penelitian yang

telah dilakukan.

1.8 Kesimpulan

Pada bab ini telah dijelaskan latar belakang, rumusan masalah, tujuan dan
manfaat penelitian, batasan masalah serta sistematika penelitian yang akan

dijadikan sebagai pokok pikiran peneliti.
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