KLASIFIKASI JUDUL BERITA HOAX MENGGUNAKAN METODE
SUPPORT VECTOR MACHINE (SVM) DAN SYNTHETIC MINORITY
OVERSAMPLING TECHNIQUE (SMOTE)

Diajukan Untuk Menyusun Skripsi
Di Jurusan Teknik Informatika Fakultas Ilmu Komputer UNSRI

<
MU 4 0AT PENGABDLAY

Oleh :

MUHAMMAD BIL HAKKI
NIM : 09021382025133

Jurusan Teknik Informatika
FAKULTAS ILMU KOMPUTER UNIVERSITAS SRIWIJAYA
2024



LEMBAR PENGESAHAN SKRIPSI -

KLASIFIKASI JUDUL BERITA HOAX MENGGUNAKAN
METODE SUPPORT VECTOR MACHINE (SVM) DAN SYNTHETIC
MINORITY OVERSAMPLING (SMOTE)

Oleh :

Muhammad Bil Hakki
NIM : (9021382025133

Palembang, 22 Mei 2024

Pembimbing I, Pembimbipg 11,

A
Rédiah, M.
NIP. 198912212020122011

il



TANDA LULUS UJIAN SIDANG SKRIPSI

Pada hari Jumat tanggal 17 Mei 2024 telsh dilaksanakan ujian sidang skripsi oleh
Jurusan Teknik informatika Pekultas llmu Komputer Universitas Sriwijaya.

Nama : Muhammad Bil Hakki

NIM :09021382025133

Judul : Klasifikasi Judul Berita Hoax Menggunakan Metode Support Vecior
Machine (SVM) dan Synthetic Minority Oversampling Technique

(SMOTE)
1. Ketua Penguji
m. l“‘m'“)s‘o'z ...........................................
2. Pengujil
| -
. N ,

..........................................

T 1984 0012009121005
3. Pembimbing I

N 1989122120261201
4. Pembimbing I

Rizki Kumiati, M.T
NIP. 199107122019032016

NIP. 198005222008121002

il



HALAMAN PERNYATAAN

Yang bertanda tangan di bawah im

Nama Muhammad Bil Hakk:

NIM 09021382025133

Program Studi : Teknik Informatika Bilingual

Judul Klasifikasi Judul Berita Hoax Menggunakan Metode Support

Vector Machine (SVM) Dan Svnthetic Minority Oversampling
(SMOTE)

Hasil Pengecekan Software iThenticate/Turnitin : 20%

Menyatakan bahwa laporan tugas akhir saya merupakan hasil karya sendin
dan bukan hasil penjiplakan/plagiat. Apabila ditemukan unsur penjiplakan atau
plagiat dalam laporan tugas akhir imi, maka saya bersedia menerima sanksi
akademik dan Universitas Sniwijaya

Demikian, pernyataan ini saya buat dengan sebenamya dan udak ada
paksaan dari siapapun

Palembang, 04 Juli 2024

A
3 g
.

%D!  METER

- TEMPE
.;_' RALX263309622

Muhammad Bil Hakki

NIM. 09021382025133

v



MOTTO DAN PERSEMBAHAN

“llmu Adalah Yang Memberikan Manfaat, Bukan Yang Sekadar Hanya Dihafal”

~ Imam Syafi’i

Kupersembahkan karya tulis ini kepada:
e Orang Tua, Saudara, dan Keluarga

e Dosen Pembimbing

e Teman Seperjuangan

e Universitas Sriwijaya



ABSTRACT

In recent years, the spread of fake news or hoaxes has become a serious problem
that can influence public opinion. Therefore, this research aims to determine the
performance of the Support Vector Machine (SVM) and Synthetic Minority
Oversampling Technique (SMOTE) algorithms for classifying. The Support Vector
Machine (SVM) approach was chosen because of its ability to handle classification
problems on complex datasets and the SMOTE technique to handle imbalanced
datasets totaling 4231 data. The highest accuracy results occurred in the SVM
algorithm without SMOTE with an accuracy of 84.8%, recall of 98.7%, and f-
measure of 91.5%. The influence of the SMOTE technique and the C parameter
value affects the performance results of the SVM algorithm in carrying out
classification.

Keywords: Hoax, Support Vector Machine, dataset, Synthetic Minority

Oversampling Technique, algorithm
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ABSTRAK

Beberapa tahun belakangan ini, penyebaran berita palsu atau Aoax telah menjadi
permasalahan serius yang dapat mempengaruhi opini masyarakat. Oleh karena itu,
penelitian ini bertujuan mengetahui kinerja dari algoritma Support Vector Machine
(SVM) dan Synthetic Minority Oversampling Technique (SMOTE) dalam
pengklasifikasian. Pendekatan Support Vector Machine (SVM) dipilih karena
kemampuannya dalam menangani masalah klasifikasi pada dataset yang kompleks
dan teknik SMOTE untuk menangani ketidakseimbangan dataset yang berjumlah
4231 data. Hasil akurasi tertinggi terjadi pada algoritma SVM tanpa SMOTE
dengan accuracy sebesar 84,8%, recall sebesar 98,7%, dan f-measure sebesar
91,5%. Pengaruh pada SMOTE serta nilai parameter C mempengaruhi hasil kinerja
algoritma SVM dalam melakukan pengklasifikasian.

Kata Kunci : Hoax, Support Vector Machine, dataset, Synthetic Minority

Oversampling Technique, algoritma
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BABI

PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan
Bab ini membahas masing-masing subbabnya dengan penjelasan tentang
rumusan masalah, batasan masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, metode

penelitian serta sistematika penulisan skripsi.

1.2 Latar Belakang

Informasi berita terkini dapat diakses dengan mudah seperti melalui
smartphone. Belum lama ini terdapat banyak kasus berita yang tersebar adalah hoax
seperti berita beredarnya bansos Rp 150 juta untuk pekerja migran, data KPU hasil
pemilu 2024 sudah jadi, bencana puting beliung sapu bersih wilayah Jakarta, akun
palsu atas nama UNHCR, dan lainnya. Maraknya berita #oax yang tersebar melalui
media dikhawatirkan akan menyebabkan masyarakat menjadi skeptis terhadap
semua informasi termasuk media, pemerintah, dan lembaga resmi dan menggiring
pendapat masyarakat dan kemudian menciptakan persepsi yang salah terhadap
informasi yang benar (Septanto, 2018). Hal ini dapat menyebabkan kekisruhan di
dalam masyarakat, menimbulkan kebencian pada pihak-pihak tertentu dan bahkan
dapat memecahbelahkan bangsa(Majid et al., 2019).

Berita atau informasi yang beredar perlu disaring sebelum dibagikan lagi
kepada orang lain. Agar penyebaran berita hoax tidak menyebar lebih banyak lagi,

perlu dilakukan klasifikasi untuk menentukan apakah berita tersebut masuk dalam
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kategori hoax atau non-hoax. Support Vector Machine (SVM) adalah salah satu
metode klasifikasi yang menghasilkan hasil klasifikasi yang baik.

Penelitian Triyono et al.(2023) menggunakan berbagai macam metode
klasifikasi dan salah satunya ialah Support Vector Machine (SVM). Hasil Penelitian
tersebut mengungkapkan bahwa algoritma Support Vector Machine (SVM)
menghasilkan akurasi terbesar yaitu 83.55% dibandingkan algoritma Logistic
Regression, Decision Tree Classifier, Gradient Boosting Classifier, Random Forest.
Support Vector Machine (SVM) adalah metode machine learning yang bekerja atas
prinsip Structural Risk Minimization (SRM) dengan tujuan untuk menemukan
hyperlane terbaik yang memisahkan dua buah class pada input space yang
digunakan untuk melakukan metode klasifikasi dan regresi (Muttaqin et al., 2023).

Penelitian memerlukan banyak data, sehingga terkadang muncul masalah
tentang ketidakseimbangan atau imbalanced data. Ini terjadi karena dataset yang
dimiliki salah satu kelasnya lebih banyak ke positif ataupun sebaliknya. Istilah
“data mayoritas dan minoritas” juga digunakan untuk menggambarkan situasi
tersebut. Ketidakseimbangan data adalah masalah besar karena proses klasifikasi
dapat menghasilkan hasil klasifikasi cenderung ke kelas mayoritas(Johnson &
Khoshgoftaar, 2019). Synthetic Minority Oversampling (SMOTE) adalah metode
oversampling yang menggunakan pendekatan oversampling dengan mensintesis
kelas data minor hingga seimbang antara kelas mayoritas dan minoritas. Metode ini

dapat menangani masalah ketidakseimbangan data yang terjadi(Chawla et al.,

2020).



Pada penelitian yang dilakukan sebelumnya terdapat permasalahan pada
imbalanced data dan metode deep learning yang akan dilakukan.Telah dilakukan
penelitian terhadap data latih dengan tanpa menggunakan metode oversampling dan
yang menggunakan metode oversampling. Hasil yang diperoleh dengan
menggunakan metode oversampling lebih tinggi akurasinya dibandingkan dengan
yang tidak (Johnson & Khoshgoftaar, 2019).

Berdasarkan penjelasan penelitian diatas, penelitian ini akan melakukan
pengujian untuk melakukan klasifikasi pada berita Zoax menggunakan metode
Support Vector Machine (SVM) dan juga metode oversampling Synthetic Minority

Oversampling Technique (SMOTE).

1.3 Rumusan Masalah

Berdasarkan penjelasan latar belakang diatas, dapat dirumuskan masalah

yang akan dibahas dalam penelitian ini adalah :

1. Bagaimana mengklasifikasi berita hoax pada berita menggunakan
metode Support Vector Machine (SVM) dan Synthetic Minority
Oversampling Technique (SMOTE)?

2. Bagaimana kinerja Support Vector Machine dan Synthetic Minority

Oversampling Technique (SMOTE) melakukan klasifikasi berita hoax ?

14 Tujuan Penelitan
Tujuan penelitian ini adalah sebagai berikut :
1. Menghasilkan model klasifikasi berita hoax menggunakan Support
Vector Machine (SVM) dan Synthetic Minority Oversampling

Technique.



2. Mengetahui kinerja Support Vector Machine dan Synthetic Minority

Oversampling Technique dalam melakukan klasifikasi berita hoax.

1.5 Manfaat Penelitan
Manfaat penelitian ini adalah sebagai berikut :

1. Membantu orang-orang untuk mengetahui serta mengurangi risiko
terpengaruh oleh berita hoax.

2. Mengetahui serta memahami bagaimana hasil dan mekanisme dari
penggunaan Support Vector Machine (SVM) dan Synthetic Minority
Oversampling Techniqgue (SMOTE).

3.  Hasil penelitian dapat menjadi sumber referensi bagi peneliti lain yang
menggunakan Support Vector Machine (SVM) dan Synthetic Minority

Oversampling Techniqgue (SMOTE).

1.6  Batasan Masalah
Batasan masalah penelitian ini adalah sebagai berikut :
1. Dataset menggunakan Bahasa Indonesia.
2. Metode SVM yang digunakan yaitu Kernel Linear

3. Nilai C yang digunakan untuk pengujian ada 4 yaitu 0.25, 0.5, 0.75, dan 1.

1.7 Sistematika Penulisan

Sistematika penulisan pada penelitian ini adalah sebagai berikut :

BAB I. PENDAHULUAN
Bab ini membahas tentang latar belakang, perumusan masalah, tujuan,

manfaat penelitian, batasan masalah, dan sistematika penulisan.



BAB II. TINJAUAN PUSTAKA

Bab ini membahas penjelasan mengenai tinjauan pustaka serta landasan

teori yang relevan pada penelitian yang akan dilakukan.

BAB III. METODOLOGI PENELITIAN

Bab ini membahas tahapan-tahapan yang akan dilaksanakan pada
penelitian. Tahapan-tahapan penelitian akan dijelaskan secara rinci pada kerangka

kerja.

BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK
Bab ini membahas mengenai pengembangan perangkat lunak yang
berisikan pembahasan dalam perencanaan serta pembangunan perangkat lunak

berdasarkan kerangka metode Rational Unified Process (RUP).

BAB V. HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN
Bab ini memaparkan hasil dari pengembangan perangkat lunak yang telah

dibuat serta memaparkan hasil dari pengujian pemodelan yang telah dianalisis.

BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN
Bab ini memaparkan kesimpulan dari hasil penelitian serta saran untuk

pengembangan penelitian selanjutnya.

1.8 Kesimpulan
Berdasarkan latar belakang penelitian yang telah diuraikan, maka penelitian
ini akan melakukan klasifikasi pada berita hoax menggunakan metode Support

Vector Machine (SVM) dan Synthetic Minority Oversampling Technique (SMOTE).
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