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ABSTRACT

News is a form of information published to the public, allowing for a better
understanding of the world around them. The advancement of internet technology has
significantly increased the growth of Indonesian-language news sites and created a
surge in information availability. Reading the entire news article takes a lot of time
and makes it difficult to receive all the information quickly and accurately, leading to
the concept of automatic text summarization. The BiLSTM (Bidirectional Long Short-
Term Memory) algorithm is an artificial neural network architecture commonly used
in text summarization tasks, especially with the addition of an attention layer that
helps focus on important parts of the text. Abstractive summarization, which works by
understanding and generating new sentences from the original document, is used in
this study. Evaluations show that the BiLSTM model achieved a ROUGE-1 score of
0.0594, while the Hybrid model achieved a ROUGE-1 score of 0.1316.

Keywords: News, Technology, Automatic Summarization, Bidirectional Long Short-

Term Memory, Attention, Abstractive, ROUGE
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ABSTRAK

Berita merupakan salah satu bentuk informasi yang dipublikasikan kepada
masyarakat luas yang memberikan pemahaman yang lebih baik tentang dunia
sekitarnya. Kemajuan teknologi internet meningkatkan pertumbuhan situs berita
berbahasa Indonesia dan menciptakan lonjakan informasi. Berita yang dibaca secara
keseluruhan memakan banyak waktu dan sulit untuk menerima semua informasi
secara cepat dan akurat, sehingga muncul konsep peringkasan teks otomatis.
Algoritma BILSTM (Bidirectional Long Short-Term Memory) adalah salah satu
arsitektur jaringan saraf tiruan yang biasanya digunakan dalam tugas peringkasan teks,
terutama dengan penambahan layer attention yang membantu fokus pada bagian
penting dari teks. Peringkasan secara abstraktif, bekerja dengan memahami dan
menghasilkan kalimat baru dari dokumen asli, digunakan dalam penelitian ini.
Evaluasi menunjukkan model BiLSTM mendapatkan skor ROUGE-1 0.0594,
sementara model Hybrid mendapatkan skor ROUGE-1 0.1316.

Kata Kunci : Berita, teknologi, peringkasan otomatis, BILSTM, attention, Abstraktif,
ROUGE
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BABI

PENDAHULUAN

1.1. Pendahuluan

Pada bab pendahuluan ini akan membahas latar belakang, rumusan
masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah, sistematika
penulisan dan kesimpulan.

1.2.  Latar Belakang

Berita merupakan salah satu bentuk dari penyajian informasi yang
dipublikasikan kepada masyarakat luas. Melalui berita, masyarakat dapat
memperoleh pemahaman yang lebih baik tentang dunia sekitarnya. Hal ini
didukung dengan adanya perkembangan teknologi yang memudahkan akses
manusia untuk mendapatkan informasi. Internet sebagai salah satu teknologi yang
berperan dalam penyebaran informasi, telah menjadi salah satu media yang
banyak digunakan untuk membaca berita oleh pengguna internet di Indonesia.
Sebab lebih dari 50% pengguna internet Indonesia memanfaatkan media ini untuk
membaca berita (Andriani, et al., 2019).

Kemajuan teknologi internet secara nyata berpengaruh terhadap
pertumbuhan situs berita berbahasa Indonesia dan menciptakan lonjakan besar
dalam ketersediaan informasi. Membaca keseluruhan isi berita akan memakan
banyak waktu dan sulit untuk menerima semua informasi secara cepat dan akurat.
Hal ini yang akhirnya memunculkan sebuah ide konsep peringkasan secara

otomatis, dimana sebuah sistem akan mengekstrak informasi penting dari sebuah

I-1



teks. Salah satu bidang yang mampu dalam mengatasi permasalahan ini ialah
Automatic Text Summarization (Peringkasan Teks Otomatis) (Mandar dan
Gunawan, 2018).

Menurut Elsaid, et al., (2022) peringkasan teks otomatis adalah suatu
proses yang bertujuan secara otomatis menghasilkan ringkasan atau cuplikan teks
yang singkat dari teks sumber yang lebih panjang. Dengan memanfaatkan
teknologi Natural Language Processing sebuah sistem peringkasan dapat
menghasilkan ringkasan yang lebih mudah dipahami, menghemat waktu pembaca
namun tetap mengandung informasi yang sama. Dalam peringkasan teks sendiri
secara umum terdapat dua pendekatan, yaitu ekstraktif dan abstraktif. Peringkasan
ekstraktif adalah salah satu teknik peringkasan dengan memilih kalimat penting
dari dokumen asli, dengan cara mengekstrak kalimat berdasarkan fitur statistik
dan linguistik. Sedangkan peringkasan abstraktif bekerja dengan cara memahami
dan menghasilkan kalimat baru dari dokumen asli sebagai hasil ringkasan, oleh
karena itu pendekatan abstraktif terbilang lebih kompleks sebab serupa dengan
ringkasan yang dilakukan oleh manusia (Badry, et al., 2013). Namun didalam
beberapa penelitian disebutkan satu pendekatan lainnya yaitu pendekatan hybrid,
dimana pendekatan ini merupakan gabungan dari pendekatan ekstraktif dan
abstraktif (Liu, et al., 2021).

Algoritma BiLSTM (Bidirectional Long Short-Term Memory) merupakan
salah satu jenis arsitektur jaringan saraf yang merupakan pengembangan dari
model arsitektur LSTM. BiLSTM memiliki dua lapisan yang beroperasi dalam

arah berlawanan dari kiri ke kanan dan sebaliknya, memungkinkan model menjadi



sangat baik dalam mengenali pola kalimat karena setiap kata diproses secara
sekuensial (Fadli dan Hidayatullah, 2021). Penambahan layer atfention (perhatian)
memiliki peran penting dalam meningkatkan kinerja BiLSTM yang digunakan
dalam tugas peringkasan teks, yaitu memungkinkan model untuk fokus pada
bagian-bagian penting dari teks sumber selama proses peringkasan. Hal ini
meningkatkan kemampuan model dalam memfokuskan perhatian pada informasi
yang paling relevan dalam suatu teks (Jiang, et al., 2021).

Penelitian di bidang peringkasan teks sudah dimulai sejak abad
pertengahan ke-20, yang pertama kali dipelopori oleh Luhn (1958) (Mustaqhfiri,
et al., 2011). Beberapa penelitian lain juga telah dilakukan dalam kurun beberapa
tahun ke belakang, seperti penelitian yang dilakukan oleh Wazery, ef al. (2022),
yang berjudul Abstractive Arabic Text Summarization Based on Deep Learning.
Pada penelitian ini peringkasan teks dilakukan dengan masukan berupa dua jenis
dataset berita single document menggunakan bahasa Arab. Algoritma Deep
Learning seperti LSTM, GRU dan BiLSTM juga digunakan untuk memproses
ringkasan teks dengan penambahan layer attention, kemudian hasil dari ketiga
model ini akan dibandingkan pada tahap evaluasi. Pada tahap evaluasi model,
peneliti menggunakan metrik evaluasi ROUGE dan BLEU. Pada dataset AHS
nilai F'/-score tertinggi yang didapatkan ROUGE-1 pada model GRU, LSTM dan
BiLSTM adalah 46.44, 50.93, 51.49 sedangkan pada BLEU skor tertinggi
didapatkan oleh masing-masing model adalah 0.34, 0.39 dan 0.41. Pada dataset
AMN nilai Fl-score tertinggi yang didapatkan ROUGE-1 pada model GRU,

LSTM dan BiLSTM adalah 33.13, 38.2 dan 44.28 sedangkan pada BLEU skor



tertinggi masing-masing model adalah 0.35, 0.36 dan 0.41. Hasil keseluruhan
menunjukkan bahwa model BiLSTM selalu mencapai skor tertinggi dan kinerja
terbaik dibandingkan kedua metode lainnya.

Dalam penelitian lain yang dilakukan oleh Yuliska dan Syaliman (2022),
melakukan peringkasan menggunakan metode BiLSTM dengan pendekatan
ekstraktif yang menghasilkan ringkasan relevan dari sekumpulan dokumen
berdasarkan sebuah input kueri. Dataset yang digunakan adalah DUC 2005-2007
yang berisi dokumen teks berbahasa inggris. Pada tahap evaluasi menggunakan
ROUGE, peneliti melakukan sebuah eksperimen generasi summary menggunakan
model CNN+LSTM sebagai model baseline, yang kemudian akan dibandingkan
hasil evaluasi dengan model BILSTM yang telah dibangun sebelumnya. Hasilnya
menunjukkan nilai ROUGE-1, ROUGE-2 dan ROUGE-L pada model
CNN+LSTM adalah 41.89, 10.24, 17.93 sedangkan pada model BiLSTM adalah
43.43, 11.40, 18.67. Secara keseluruhan dapat dilihat bahwa metode BiLSTM ini
memiliki performa yang lebih baik dibandingkan dengan model baseline
CNN-+LSTM.

Berdasarkan hasil yang ditunjukkan dari penelitian di atas metode
BiLSTM telah terbukti berhasil dalam menghasilkan sebuah ringkasan teks yang
baik, maka penulis memutuskan untuk menggunakan metode ini pada penelitian

peringkasan teks berita dalam bahasa Indonesia secara abstraktif.

1.3. Rumusan Masalah
Berdasarkan latar belakang yang telah dijelaskan, fokus permasalahan

pada penelitian ini adalah menghasilkan sebuah ringkasan teks pada berita dalam
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bahasa Indonesia secara abstraktif menggunakan metode Attention-Based

BiLSTM (Bidirectional Long Short Term Memory). Maka, rumusan masalah pada

penelitian ini adalah :

1.

Bagaimana cara mengembangkan sebuah sistem peringkasan teks berita
dalam bahasa Indonesia secara abstraktif menggunakan metode
attention-based BILSTM?

Bagaimana hasil kinerja attention-based BiLSTM dalam melakukan
peringkasan teks berita dalam bahasa Indonesia secara abstraktif

berdasarkan evaluasi menggunakan metrik ROUGE?

1.4. Tujuan Penelitian

Sesuai rumusan masalah, maka tujuan dari penelitian ini adalah sebagai

berikut :

1.

Menghasilkan sebuah sistem peringkasan teks berita dalam bahasa
Indonesia  menggunakan = metode  attention-based  BiLSTM
(Bidirectional Long Short Term Memory).

Mengetahui kualitas ringkasan yang dihasilkan berdasarkan hasil
evaluasi metrik ROUGE terhadap prediksi peringkasan teks secara
abstraktif dalam bahasa Indonesia menggunakan metode attention-

based BiLSTM.

1.5. Manfaat Penelitian

Manfaat dari penelitian ini adalah sebagai berikut :

Membuat informasi menjadi lebih mudah diakses oleh masyarakat yang
memiliki keterbatasan waktu dalam membaca teks berita yang panjang.
Dengan adanya sistem peringkasan teks berita dalam bahasa Indonesia

secara abstraktif menggunakan metode attention-based BiLSTM ini



diharapkan dapat membantu meringkas jutaan teks berita yang ada

secara efektif dan berkualitas.

1.6. Batasan Masalah
Pada penelitian ini diperlukan batasan-batasan agar tujuan penelitian dapat

tercapai. Adapun batasan masalah yang dibahas pada penelitian ini adalah :

1.  Data masukan yang digunakan berupa artikel berita dengan jenis single
document.
2. Dataset menggunakan data yang diambil dari IndoSum (/ndonesian

Text Summarization) dalam format .jsonl dan tersedia secara publik.

1.7.  Sistematika Penulisan
Sistematika penulisan skripsi ini mengikuti standar penulisan tugas akhir

Fakultas Ilmu Komputer Universitas Sriwijaya sebagai berikut:

BAB I. PENDAHULUAN

Pada bab ini menguraikan mengenai pokok-pokok pikiran yang melandasi
pembuatan penelitian, seperti latar belakang, rumusan masalah, tujuan
dan manfaat penelitian, batasan masalah, sistematika penulisan dan
kesimpulan.

BAB I1. KAJIAN LITERATUR

Pada bab ini membahas dasar-dasar teori yang digunakan dalam
penelitian, seperti definisi peringkasan teks, algoritma attention-based,
metode BiILSTM dan lainnya. Serta beberapa kajian literatur mengenai
penelitian lain yang relevan dengan penelitian ini.

BAB III. METODOLOGI PENELITIAN



Pada bab ini menjelaskan langkah-langkah yang akan dikerjakan dalam
melakukan penelitian. Seperti pengumpulan data, analisis data serta
perancangan sistem yang akan dibangun. Masing-masing rencana tahapan
penelitian dideskripsikan dengan rinci mengacu pada suatu kerangka
kerja.

BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK

Pada bab ini membahas mengenai analisis dan perancangan perangkat
lunak yang akan digunakan sebagai alat penelitian. Terdiri dari proses
analisis kebutuhan, perancangan, implementasi, dan pengujian perangkat
lunak.

BAB V. HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN

Pada bab ini diuraikan hasil pengujian berdasarkan langkah-langkah yang
telah direncanakan. Tabel hasil pengujian serta analisisnya disajikan
sebagai basis dari kesimpulan yang akan diambil dalam penelitian ini.
BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN

Pada bab ini berisi kesimpulan dari semua uraian-uraian pada bab
sebelumnya dan juga saran yang diberikan berdasarkan hasil dari

penelitian.

1.8. Kesimpulan

Pada penelitian ini akan menjelaskan bagaimana cara melakukan
peringkasan teks secara abstraktif menggunakan metode attention-based BiLSTM.
Penjelasan mengenai mekanisme sistem dalam melakukan peringkasan teks serta

mengetahui banyak keluaran yang dihasilkan oleh sistem.
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