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ABSTRACT

In the internet era, the vast amount of available information makes it
challenging for readers to find relevant news and requires time to read entire
documents to extract desired information. Therefore, summaries are needed
to help readers extract and represent the most crucial information from news
articles efficiently and effectively. This research focuses on developing an
Extractive Summarization model for Indonesian news texts using Long
Short-Term  Memory (LSTM) networks due to their ability to maintain
memory of word relationships. The designed model achieved a ROUGE-1
Precision of 0.3287, Recall of 0.6045, and F1-score of 0.4207 as well as a
ROUGE-2 Precision of 0.2159, Recall of 0.4351, and F1-score of 0.2841, with a
Loss of 0.09 and Validation Loss of 0.0898. The dataset comprised 18,952 data
points, with 14,469 for training, 2,241 for validation, and 2,242 for testing.
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ABSTRAK

Di era internet, banyaknya informasi yang tersedia menyebabkan
sulit bagi pembaca untuk menemukan berita yang relevan dan membutuhkan
waktu untuk membaca seluruh dokumen guna mendapatkan informasi yang
diinginkan. Oleh karena itu, ringkasan dibutuhkan agar pembaca dapat
mengekstrak dan merepresentasikan informasi paling krusial dari berita dengan
efektif dan efisien. Penelitian ini berfokus pada pengembangan model Extractive
Summarization untuk teks berita berbahasa Indonesia menggunakan jaringan
Long Short-Term Memory (LSTM) karena kemampuannya dalam
mempertahankan memori hubungan antar kata. Model yang dirancang mencapai
ROUGE-1 Precision sebesar 0,3287, Recall sebesar 0,6045, dan F1-skor
sebesar 0,4207, serta ROUGE-2 Precision sebesar 0,2159, Recall sebesar
0,4351, dan F1-skor sebesar 0,2841, dengan nilai Loss sebesar 0,09 dan
Validation Loss sebesar 0,0898. Dataset terdiri dari 18.952 data, dengan 14.469
untuk pelatihan, 2.241 untuk validasi, dan 2.242 untuk pengujian.

Kata Kunci:  Automatic Text Summarization, Extractive Summarization,
LSTM, Natural Language Processing, Teks Berita Berbahasa Indonesia,
Metrik ROUGE
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BAB |
PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan

Bab pendahuluan membicarakan latar belakang masalah, rumusan masalah,
tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah penelitian, dan sistematika
penulisan. Selain itu, Bab membicarakan secara umum mengenai keseluruhan
penelitian. Dimulai dengan penjelasan mengenai objek penelitian, serta metode

penyelesaian.

1.2 Latar Belakang

Di era internet yang memudahkan penyebaran informasi menyebabkan
banyak portal berita yang bermunculan. Akibat dari banyaknya berita yang tersedia,
pembaca sulit mencari berita yang sesuai dan membutuhkan waktu untuk membaca
semua isi dari dokumen untuk mendapatkan informasi yang ingin diketahui. Oleh
karena itu, dibutuhkan ringkasan agar pembaca dapat mengekstrak dan

merepresentasikan informasi paling krusial dari berita dengan efektif dan efisien.

Ringkasan dibutuhkan dalam mengekstrak informasi secara sekilas dari
semua bagian berita. Pembuatan ringkasan dapat dilakukan dengan mudah apabila
pembaca sudah terbiasa membaca teks atau apabila teks tersebut memiliki isi yang
tidak terlalu panjang. Hasil ringkasan dari setiap orang berbeda. Hal ini disebabkan,
pembaca menuangkan isi pikirannya secara subjektif sedangkan untuk
menghasilkan ringkasan yang memenuhi standar dan berkualitas tinggi perlu ada
acuan dan pertimbangan secara objektif. Selain itu pembuatan ringkasan juga
memerlukan waktu sehingga diperlukan sebuah sistem yang dapat meringkas teks

secara efektif dan efisien.

Text summarization adalah salah satu fokus dalam Natural Language
Processing (NLP) yang membahas mengenai pembuatan peringkasan teks.
Automatic Text summarization berfokus untuk mereduksi semua isi teks menjadi
teks yang hanya berisi hal-hal penting. Salah satu metode Text summarization
adalah Extractive Summarization.

I-1



Extractive Summarization adalah salah satu Teknik Automatic
Text summarization (ATS) yang dirancang untuk mengektraksi informasi
penting dari sebuah dokumen dengan memilih sebagian kecil kata, frasa,
atau kalimat yang paling akurat menggambarkan inti dari konten di teks
(Mendoza et al., 2014). Salah satu metode Extractive Summarization yang

dapat digunakan adalah prediksi menggunakan LSTM.

Berdasarkan penelitian terdahulu metode LSTM telah terbukti
menjadi teknik yang sangat efektif dalam melakukan ekstraksi ringkasan
secara extractive dengan menggunakan prediksi. LSTM, sebagai salah satu
jenis metode Recurrent  Neural Network (RNN), digunakan untuk
menemukan hubungan antara kata-kata yang muncul dalam teks.
Khususnya, LSTM memiliki keunggulan dalam  mempertahankan
memori terhadap hubungan antar kata-kata, sehingga sangat cocok
untuk digunakan dalam proses speech-to-text dan summarization (Nallapati
et al, 2016). Thakare dan Voditel (2022) melakukan penelitian
dengan memenggunakan dataset artikel berita CNN untuk melatin model
LSTM dalam melakukan prediksi. Penelitian tersebut berhasil mencapai
F1-Skor rata-rata sebesar 0,835, Sementara itu, Anjanadevi dan
Nagakishore (2021) menggunakan dataset dari Arxiv untuk membandingkan
performa antara LSTM dan GRU. Hasil analisis menunjukkan bahwa model
LSTM unggul dalam berbagai metrik evaluasi, seperti akurasi, F1 skor,

Recall dan presisi.

Temuan ini menandakan bahwa model LSTM lebih efektif dalam
mengolah dan menganalisis data yang dikumpulkan jika dibandingkan
dengan model GRU, Penelitian lain yang dilakukan oleh Khan et al., (2023)
menggunakan dataset dari Ubuntu Discussion Online Forum dan
TripAdvisor Online Forum. Evaluasi terhadap F1-skor, Recall, dan
presisi menunjukkan bahwa LSTM mengungguli CBOW dalam

melakukan summarization.



Penelitian ini menggunakan metode LSTM sebagai dasar Pembangunan
model Extractive Summarization pada teks berita Berbahasa Indonesia.
Metode LSTM digunakan karena memiliki keunggulan dalam
mempertahankan memori terhadap hubungan antar kata-kata, sehingga

sangat cocok untuk digunakan dalam proses summarization.

1.3 Rumusan Masalah
Rumusan masalah pada penelitian ini sebagai berikut :
1. Bagaimana mengembangkan model Extractive Summarization

berita Berbahasa Indonesia dengan menggunakan LSTM ?

2. Bagaimana kinerja LSTM dalam melakukan Extractive
Summarization pada teks berita berbahasa Indonesia
berdasarkan skor ROUGE-1 dan ROUGE-2?

1.4 Tujuan Penelitian

Tujuan dari penelitian adalah untuk mengembangkan suatu sistem yang
dapat mengekstraksi ringkasan dari teks berita berbahasa Indonesia
secara otomatis dengan menggunakan metode LSTM. Tujuan spesifik dari

penelitian ini adalah:

1. Menghasilkan model LSTM untuk melakukan Extractive
Summarization pada teks berita berbahasa Indonesia.

2. Mengetahui kinerja LSTM dalam melakukan Extractive
Summarization pada teks berita berbahasa Indonesia berdasarkan
skor ROUGE-1 dan ROUGE-2.

1.5 Manfaat Penelitian

Manfaat dari penelitian ini adalah:

1. Menghasilkan model yang dapat mempercepat proses meringkas berita.

2. Hasil penelitian dapat digunakan sebagai referensi berdasarkan
untuk penelitian di masa yang akan datang.



1.6 Batasan Penelitian

Batasan pada penelitian ini sebagai berikut :
1. Dataset hanya bersumber dari dataset Indosum yang datanya

terakhir diperbarui tahun 2019 pada laman Kaggle dengan panjang kalimat
artikel.

1.7 Sistematika Penulisan
Sistematika Penulisan penelitian ini adalah sebagai berikut:

BAB | PENDAHULUAN

Dalam bab ini dibahas mengenai latar belakang, rumusan masalah,

tujuan, dan manfaat penelitian, batasan masalah, dan sistematika penulisan.

BAB Il KAJIAN LITERATUR

Dalam bab ini dibahas mengenai dasar teori, definisi dari istilah
terkait, tujuan, dan manfaat penelitian, seperti penjelasan teori mengenai
LSTM, arsitektur LSTM dan sebagainya.

BAB Il METODE PENELITIAN

Bab ini menjelaskan tahapan yang dilakukan untuk menyelesaikan
penelitian ini. Seperti Preprocessing data, pembuatan arsitektur model,

dan evaluasi data secara detail.

1.8 Kesimpulan

Bab pendahuluan telah membahas latar belakang masalah, rumusan
masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah penelitian,

dan sistematika penulisan .
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