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DETEKSI KEPADATAN KENDARAAN DENGAN
PERBANDINGAN ANALISA DATA MEDIA SOSIAL DAN
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ABSTRAK

Penelitian ini bertujuan untuk membandingkan data dari dua sumber yang
berbeda, yaitu data media sosial dan data dari sistem Electronic Traffic Law
Enforcement (ETLE) menggunakan metode K-Nearest Neighbor, dalam hal
kemiripan antara label asli dan hasil prediksi.. Hasil penelitian menunjukkan
bahwa kemiripan antara label asli dan hasil prediksi untuk data media sosial
mencapai 87,69%, sedangkan kemiripan antara data media sosial dan data
ETLE adalah 66,92%. Penelitian ini memberikan wawasan mengenai potensi
penggunaan data media sosial sebagai alat tambahan dalam menganalisis

perilaku pengguna jalan.

Kata kunci: K-nearest Neighbor, media sosial Instagram, kepadatan

kendaraan.
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DETECTION OF VEHICLE DENSITY BY COMPARING SOCIAL
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ABSTRACT

This study aims to compare data from two different sources, namely social
media data and data from the Electronic Traffic Law Enforcement (ETLE)
system, using the K-Nearest Neighbor method, in terms of the similarity
between the actual labels and predicted results. The findings indicate that the
similarity between the actual labels and predicted results for social media
data reached 87.69%, while the similarity between social media data and
ETLE data was 66.92%. This study provides insights into the potential use of
social media data as an additional tool for analyzing road user behavior.

Keywords: K-Nearest Neighbor, Instagram social media, vehicle density.
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BAB |
PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang

Media sosial kini sangat populer di masyarakat karena memungkinkan orang
membangun jaringan, serta berbagi informasi, pandangan, dan pengalaman dengan
cepat dan mudah. Perkembangan media sosial yang pesat saat ini didukung oleh
teknologi yang mempengaruhi berbagai aspek kehidupan. Kehadiran media sosial
memberikan kemudahan bagi penggunanya, sehingga menjadi bagian yang tak
terpisahkan dari kehidupan sehari-hari. Banyak orang kini melakukan berbagai
aktivitas salah satunya mencari informasi melakukan media sosial. Hal ini
menunjukkan betapa pesatnya perkembangan media sosial saat ini [1]. Berbagai
macam media sosial yang digunakan oleh masyarakat seperti salah satunya
instagram, yang membuat instagram menjadi salah satu sumber informasi yang
telah terjadi bahkan yang sedang terjadi[2]. salah satunya terkait lalu lintas. Akhir-
akhir ini, banyak akun media sosial di Instagram yang membagikan informasi
tentang status kepadatan lalu lintas. Akun-akun tersebut mencakup akun resmi dari

institusi, serta akun milik pribadi.

Di satu sisi lain, Penerapan sistem pengawasan melalui kamera Elektronik
Traffic Law Enforcement (ETLE) di jalan protokol telah menjadi bagian penting
dari sistem ketertiban lalu lintas di banyak kota, termasuk Kota Palembang. Kamera
ETLE pada dasarnya adalah CCTV yang mampu mendeteksi pelanggaran lalu
lintas dan memproses penilangan. Selain itu, ETLE juga berfungsi untuk
menghitung jumlah kendaraan yang melintas di suatu jalan, yang dapat digunakan
untuk menentukan tingkat kepadatan lalu lintas. Digitalisasi proses tilang melalui
ETLE diharapkan dapat membuat proses ini lebih efisien dan efektif, serta
membantu pihak kepolisian dalam mengelola administrasi. Proses ticketing ini
dibantu dengan pemasangan kamera CCTV di setiap lampu merah dan beberapa
titik tertentu untuk memantau kondisi jalan. Berbeda dengan E-Tilang, penegakan
hukum melalui ETLE menggunakan kamera pengintai atau CCTV untuk memantau

pelanggaran lalu lintas[3].



Dari data ETLE dan media sosial instagram dapat dilakukan perbandingan, agar
penulis mengetahui seberapa mirip dari kedua data tersebut. Akan tetapi terdapat
perbedaan di sumber dan karakteristik antara data media sosial instagram dan data
ETLE yang berupa rekaman sehingga menimbulkan keraguan terkait kepercayaan
informasi yang ada didalamnya. Oleh karena itu perlu dilakukan penelitian untuk
mengevaluasi dan membandingkan tingkat informasi yang terkait dengan protokol

jalan di Kota Palembang yang diperoleh dari kedua data tersebut.

Penelitian ini dilakukan dengan teknik analisis sentimen pada data media sosial
instagram menggunakan algoritma k-Nearest Neighbor. Analisis sentimen
merupakan metode untuk mengumpulkan opini publik melalui jejaring sosial yang
mencakup layanan umum serta isu-isu terkini[4]. Dalam konteks ini, instagram
akan digunakan sebagai sumber data untuk analisis sentimen. Data yang didapat
dari instagram akan diklasifikasikan ke dalam kategori sentimen macet, ramai

lancar, dan lancar yang berkaitan dengan protokol jalan di Kota Palembang.

Selanjutnya, hasil Kklasifikasi analisis sentimen pada media sosial akan
dibandingkan dengan data angka kendaraan dari rekaman ETLE. Dalam hal ini,
data rekaman ETLE akan digunakan sebagai data aktual dan data instagram sebagai
data yang akan dilaukan analisis sentimen. Dengan melakukan pengukuran
kinerja ini, akan diperoleh nilai akurasi yang mencerminkan persentase tingkat

kepercayaan dalam studi kasus protokol jalan di Kota Palembang.

Penelitian ini diharapkan dapat memberikan pemahaman yang lebih mendalam
tentang tingkat kepercayaan informasi mengenai protokol jalan di Kota Palembang
yang diperoleh dari media sosial. Dengan mengevaluasi dan membandingkan data
dari media sosial dengan ETLE, penelitian ini dapat memberikan wawasan berharga
mengenai konsistensi dan validitas informasi yang ditemukan dalam kedua sumber

tersebut.

Hasil akhir dari penelitian ini dapat berupa informasi mengenai persentase
tingkat kemiripan terhadap informasi yang berasal dari media sosial dalam konteks

studi kasus jalan protokol di Kota Palembang. Persentase ini akan memberikan



gambaran tentang seberapa besar kepercayaan masyarakat terhadap informasi yang
tersebar di media sosial. Informasi ini dapat menjadi panduan bagi pihak berwenang
dan masyarakat umum untuk lebih kritis dan hati-hati dalam menginterpretasikan

serta memanfaatkan informasi yang berasal dari media sosial.

Penelitian ini juga berpotensi memberikan kontribusi terhadap pengembangan
metode analisis sentimen dan teknik pengolahan data dalam bidang keamanan dan
transportasi, dengan menerapkan algoritma k-Nearest Neighbor. Dengan demikian,
diharapkan penelitian ini dapat menjadi landasan untuk studi lanjutan yang
memfokuskan pada evaluasi dan validasi informasi dari media sosial dalam konteks
analisis sentimen dan pemantauan keamanan jalan[5]. Berdasarkan latar belakang
yang telah disebutkan diatas, maka penulis memutuskan untuk mengambil judul
Tugas Akhir “Deteksi Kepadatan Kendaraan Dengan Perbandingan Analisia Data
Media Sosial Dan Electronic Traffic Law Enforcement (ETLE) DIRLANTAS
POLDA SUMSEL Menggunakan Metode K-Nearest Neightboar (K-NN)”.

1.2 Rumusan Masalah
Berdasarkan latar belakang yang telah dijelaskan sebelumnya maka didapatlah

beberapa rumusan masalah antara lain:

1. Bagaimana penerapan algoirtma k-Nearest Neighbor dalam Kklasifikasi
kepadatan kendaraan?

2. Bagaimana membandingkan tingkat keakuratan klasifikasi kepadatan
kendaraan berdasarkan data dari media sosial dan ETLE?

3. Sejauh mana tingkat kemiripan hasil klasifikasi kepadatan kendaraan antara
data meida sosial dan ETLE?

4. Bagaimana sentimen Masyarakat di media sosial dalam menanggapi
kapadatan kendaraan.

1.3 Batasan Masalah

Batasan masalag dari Tugas Akhir ini adalah:



1. Data yang digunakan untuk analisis berasal dari platforn Instagram dan
sistem ETLE di beberapa jalan protokol di Kota Palembang.

2. Metode yang digunakan untuk klasifikasi pada data instagram dan sistem
ETLE adalah K-Nearest Neighbor.

3. Pengolahan data akan fokus pada ekstraksi informasi yang relevan, seperti
teks terkait kepadatan kendaraan dari media sosial dan data rekaman
kepadatan dari ETLE.

4. Melakukan analisis sentimen pada komentar di media sosial tentang

kejadian kepadatan kendaraan.

1.4 Tujuan

Tujun dari penulisan tugas akhir ini adalah:

1. Menerapkan algoritma k-Nearest Neigbor untuk mengklasifikasi kepadatan
kendaraan berdasarkan data yang diperoleh dari media sosial dan ETLE.

2. Membandingkan tingkat keakuratan klasifikasi kepadatan kendaraan antara
data yang diperoleh dari media sosial dan data ETLE menggunakan
algoritma k-Nearest Neigbor.

3. Menilai sejauh mana hasil klasifikasi kepadatan kendaraan dari media sosial
dan ETLE memiliki kemiripan, serta mengidentifikasi faktor-faktor yang
mempengaruhi kesamaan hasil.

4. Untuk mengetahui tanggapan Masyarakat media sosial terhadap kepadatan

kendaraan yang terjadi.

1.5 Manfaat

Manfaat dari penulisan tugas akhir ini adalah:

1. Memberikan wawsan mendalam tentang cara efektif mengumpulkan dan
mengolah data dari media sosial dan ETLE untuk aplikasi pemantauan
kepadatan kendaraan.

2. Memperoleh pemahaman tentang bagaimana algoritma k-Nearest Neigbor
dapat diterapkan dalam klasifikasi kepadatan kendaraan, serta menentukan

parameter optimal untuk meningkatkan akurasi.



3. Memberikan informasi mengenai tingkat keakuratan klasifiasi kepadatan
kendaraan berdasarkan data dari dua sumber yang berbeda, yaitu media
sosial dan ETLE.

4. Menjdi dasar untuk penelitian lebih lanjut yang berfokus pada evaluasi dan
validasi informasi dari media sosial serta pemantuan kepadatan kendaraan

menggunakan teknik analisis yang lebih canggih.

1.6 Metode Penelitian

Dalam tugas akhir ini, digunakan metodologi sebagai berikut:

a. Metode Studi Pustaka dan Literature
Pada metode ini melibatkan pencarian dan pengumpulan referensi dari
literatur, termasuk jurnal, buku, dan sumber online, yang membahas analisis
sentimen di media sosial dengan menggunakan metode k-nearest neighbor.

b. Metode Konsultasi
Metode ini mencakup konsultasi dengan pihak-pihak yang memiliki
pengetahuan dan wawasan mendalam untuk mengatasi permasalahan yang
muncul dalam penulisan tugas akhir. Ini termasuk membandingkan data
hasil klasifikasi analisis sentimen menggunakan k-nearest neighbor dan
berdiskusi dengan berbagai pihak, seperti dosen dan praktisi.

c. Metode Pembuatan Model
Dalam metode ini, perancangan model dilakukan melalui simulasi dan
memanfaatkan beberapa software yang berbeda untuk memfasilitasi proses
pembuatan model lebih efisien.

d. Metode Pengujian
Metodi ini penulis melakukan pengujian simulasi yang telah dibuat dan
hasil pengujian dapat berupa akurasi, persentase tingkat kepercayaan dan
faktor yang mempengaruhi tingkat keberhasilan pengujian.

e. Sistematika Penulisan
Hasil pengujian dalam tugas akhir ini akan dianalisis secara komprehensif,

meliputi kelebihan dan kekurangan yang ada. Selain itu, proses analisis



sentimen juga akan diperiksa untuk memperoleh pemahaman yang lebih

mendalam.

1.7 Sistematika Penulisan

Berikut adalah susunan penulisan yang diguunakan dalam skripsi ini:
BAB | Pendahuluan

Bagian ini mencakup latar belakang, rumusan masalah, batasan masalah, tujuan,
manfaa, dan sistematika penulisan dalam penelitian Deteksi Kepadatan Kendaraan
Dengan Deteksi Kepadatan Kendaraan Dengan Perbandingan Analisia Data Media
Sosial Dan Electronic Traffic Law Enforcement (ETLE) DIRLANTAS POLDA
SUMSEL Menggunakan Metode K-Nearest Neightboar (K-NN).

BAB Il Tinjauan Pustaka

Tinjauan pustakan merupakan gambaran tentang literatur yang telah dikaji dalam
konteks penelitian Deteksi Kepadatan Kendaraan Dengan Perbandingan Deteksi
Kepadatan Kendaraan Dengan Perbandingan Analisa Data Media Sosial Dan
Electronic Traffic Law Enforcement (ETLE) Dirlantas POLDA Sumsel
Menggunakan Metode K-Nearest Neightboar(K-NN).

BAB 111 Metodologi Penelitian

Bagian metodologi menjelaaskan secara detail mengenai pendekatan dan teknik
yang digunakan dalam pelaksaan penelitian Deteksi Kepadatan Kendaraan Dengan
Perbandingan Deteksi Kepadatan Kendaraan Dengan Perbandingan Analisia Data
Media Sosial Dan Electronic Traffic Law Enforcement (ETLE) DIRLANTAS
POLDA SUMSEL Menggunakan Metode K-Nearest Neightboar (K-NN).

BAB IV Pengujian dan Analisis

Bagian pengujian dan Analisi menjelaskan proses hasil dari serangkaian pengujian
yang dilakukan pada Deteksi Kepadatan Kendaraan Dengan Perbandingan Analisia
Data Media Sosial Dan Electronic Traffic Law Enforcement (ETLE) DIRLANTAS
POLDA SUMSEL Menggunakan Metode K-Nearest Neightboar (K-NN).



BAB V Penutup

Bagian penutup terdapat rangkuman kesimpulan yang diperoleh dari tahap
perancangan, implementasi, dan pengujian pembuatan, serta memberikan saran-
saran untuk pengembangan sistem pada penelitian Deteksi Kepadatan Kendaraan
Dengan Perbandingan Deteksi Kepadatan Kendaraan Dengan Perbandingan
Analisia Data Media Sosial Dan Electronic Traffic Law Enforcement (ETLE)
DIRLANTAS POLDA SUMSEL Menggunakan Metode K-Nearest Neightboar
(K-NN).
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