PEMODELAN REGRESI LOGISTIK BINER
UNTUK MENGETAHUI FAKTOR-FAKTOR YANG
BERPENGARUH TERHADAP TINGKAT KEMISKINAN
DI INDONESIA TAHUN 2023

SKRIPSI

Sebagai Salah Satu Syarat Memperoleh Gelar

Sarjana Matematika

Oleh:
NABILAH AMELIA RINJANI
08011282126073

LU ATAT PENGABDAS

JURUSAN MATEMATIKA
FAKULTAS MATEMATIKA DAN ILMU PENGETAHUAN ALAM
UNIVERSITAS SRIWIJAYA
2025



LEMBAR PENGESAHAN

PEMODELAN REGRESI LOGISTIK BINER
UNTUK MENGETAHUI FAKTOR-FAKTOR
YANG BERPEGARUH TERHADAP TINGKAT KEMISKINAN
DI INDONESIA TAHUN 2023

SKRIPSI

Scbagai Salah Satu Syarat Meiaperoleh Gelar
Sarjana Matematika

Oleh

MNABILAH AMEUIA RINJANI
NIM, 0201 1282126073

Indralaya, 23 Januari 2025

Pembimbing Kedus Pembimbing Utama
Do

Dr. Anita Desigui, S84 M.Kem Lemeilyana, S.Si. MLSi

NIP. 1977121 i2003l??}02 NIP. 197405171999032003

Mengetahui,
¥erua luru'mn Matematika

OW«»:{

D D. ’Cl iSl {2, S.Si.. M.Si
NIP. 197303212000112001



PERNYATAAN KEASLIAN KARYA ILMIAH

Yang bertanda tangan di bawah ini:

Nama Mahasiswa : Nabilah Amelia Rinjani
NIM :08011282126073
Fakultas/Jurusan : Matematika dan Ilmu Pengetahuan Alam/Matematika

Menyatakan bahwa skripsi ini adalah hasil karya ilmiah saya sendiri dan karya ilmiah ini
belum pernah diajukan scbagai pemenuhan persaratan untuk memperoleh gelar
kesarjanaan strata satu (S1) dari Universitas Sriwijaya maupun perguruan tinggi lain.
Semua informasi yang dimuat didalam skripsi ini yang berasal dari penulis lain
baik yang dipublikasi atau tidak telah diberikan penghargaan dengan mengutip nama
sumber penulis baik yang secara benar. Semua isi dari skripsi ini sepenuhnya menjadi
tanggung jawab saya sebagai penulis.
Demikianlah surat pernyataan ini saya buat dengan sebenarya.

Indralaya, 14 Maret 2025
Penulis

@'« A\

2 QA&
v‘: L T
‘F{aammxwam 3

Nabilah Amelia Rinjani
NIM. 08011282126073



HALAMAN PERSEMBAHAN

MOTTO

“Do your best and let God do the rest”

iii

Skripsi ini dipersembahkan

kepada:

1.

2.

Allah SWT.

Nabi Muhammad SAW
Kedua Orang Tuaku
Kakak dan Adikku
Tersayang

Sahabat dan Keluargaku
Para Pendidik dan

Almamaterku



KATA PENGANTAR

Assalammu’alaikum wr. wb

Puji syukur kepada Allah SWT karena atas berkat dan rahmat-Nya sehingga
penulis dapat menyelesaikan skripsi yang berjudul “Pemodelan Regresi Logistik
Biner untuk Mengetahui Faktor-Faktor yang Berpengaruh Terhadap Tingkat
Kemiskinan di Indonesia Tahun 2023” dengan baik dan selesai pada waktu yang
diharapkan, dimana skripsi ini merupakan salah satu syarat untuk memperoleh gelar
Sarjana Matematika di Fakultas Matematika dan Ilmu Pengetahuan Alam Universitas
Sriwijaya.

Ungkapan terima kasih sedalam-dalamnya kepada kedua Orang Tua penulis,
yakni Bapak A. Rohim dan Ibu Salmiati atas dukungan, arahan, kasih sayang serta
do’a untuk penulis di sepanjang waktu sehingga penulis bisa sampai pada titik ini.

Penulis menyadari bahwa skripsi ini tidak lepas dari bantuan berbagai pihak,
untuk itu penulis menyampaikan ucapan terima kasih kepada:

1. Ibu Dr. Dian Cahyawati S.Si., M.Si., selaku Ketua Jurusan Matematika Fakultas
Matematika dan I[lmu Pengetahuan Alam Universitas Sriwijaya.

2. Ibu Des Alwine Zayanti, M.Si, selaku Sekretaris Jurusan Matematika Fakultas
Matematika dan Ilmu Pengetahuan Alam Universitas Sriwijaya.

3. Ibu Irmeilyana, S.Si., M.Si., selaku Dosen Pembimbing Utama selalu
memberikan motivasi serta masukan bagi penulis sehingga penulis mampu

menyelesaikan skripsi ini.

v



10.

Ibu Dr. Anita Desiani, S.Si., M.Kom., selaku Dosen Pembimbing kedua selalu
memberikan motivasi serta masukan bagi penulis sehingga penulis mampu
menyelesaikan skripsi ini.

Ibu Dr. Endang Sri Kresnawati, S.Si., M.Si., dan Bapak Drs. Endro Setyo
Cahyono, M.Si., selaku Dosen Pembahas yang telah bersedia meluangkan waktu
dalam memberikan tanggapan, kritik dan saran yang bermanfaat dalam perbaikan
skripsi ini.

Ibu Novi Rustiana Dewi, S.Si., M.Si, selaku Dosen Pembimbing Akademik yang
membimbing dan memberikan nasehat kepada penulis selama menempuh
perkuliahan.

Seluruh Dosen di Jurusan Matematika Fakultas Matematika dan Ilmu
Pengetahuan Alam yang telah memberikan ilmu yang bermanfaat, nasehat serta
bimbingan selama penulis menjalani perkuliahan.

Pak Irwansyah selaku admin dan Ibu Hamidah selaku pegawai tata usaha Jurusan
Matematika Fakultas Matematika dan Ilmu Pengetahuan Alam yang telah
membantu penulis selama masa perkuliahan.

Kakak-kakakku Febriansyah, Depi Anggeraini, S.Pd. dan adikku Aqila Aulia
Nasira yang telah memberikan dukungan materil dan moril serta selalu
memberikan do’a terbaik untuk penulis.

Sahabat-sahabat terbaik Opeccth (Saskia, Daffy, Dita, Bowo), Ulia, Rossi, dan
Inessa yang telah memberikan semangat dan menjadi pendengar yang baik dan

setia ketika berbagi keluh kesah.



11. Teman seperjuangan Rindu, Riska, Mutik, Adis, Tri Feb, Vira, Andini,
Shaafiyah, Pebyandini, teman-teman Angkatan 2021, dan teman-teman BPH
Kabinet Laskaria Tahun 2023/2024 yang selalu memberi semangat, dukungan,
bantuan dan menjadi tempat berbagi keluh kesah selama masa perkuliahan.
Terimakasih atas semua dukungan, semoga Allah Subhanahuwata ’ala membalas

semua kebaikan yang diberikan kepada penulis dengan rahmat dan karunia-Nya.

Penulis mengharapkan kritik dan saran untuk perbaikan skripsi ini ke depan dan

semoga skripsi ini dapat bermanfaat bagi semua yang membacanya.

Wassalammu “alaikum wr. wb

Indralaya, Januari 2025

Penulis

vi



BINARY LOGISTIC REGRESSION MODELING TO IDENTIFY FACTORS

INFLUENCING POVERTY RATE IN INDONESIA IN 2023

By:
Nabilah Amelia Rinjani

08011282126073

ABSTRACT

Poverty is a condition in which a person is unable to obtain sufficient resources to meet
the minimum basic needs and lives below this minimum level. Indonesia is one of the
countries with a low poverty percentage of 9.36%. However, several provinces in
Indonesia still have relatively high poverty percentages. This study aims to identify the
significant factors influencing the poverty rate in Indonesia in 2023 through partial
testing of independent variables using a binary logistic regression model. The
independent variables examined include the Human Development Index (HDI),
population, Gross Regional Domestic Product (GRDP), gini ratio, unemployment rate,
mean years of schooling, and expected years of schooling. The object of the binary
logistic regression modeling is the 34 provinces in Indonesia. The model obtained from
exp(2.280— 2.123X,(5)—2.341X5(2))
1+exp (2.280— 2.123X;(5)—2.341X5(2))
having a low HDI category (X 1(2)) and a medium unemployment rate category (X 5(2))
reduces the probability of a high poverty rate. The modeling results indicate that two
factors significantly influence the poverty rate in Indonesia in 2023, namely the Human
Development Index (HDI) and the unemployment rate, with p-values from the partial
test being 0.029 and 0.033, respectively.

this study is m(x) =

which is interpreted as follow:

Keywords: Poverty Rate, Binary Logistic Regression, Poverty Factors, G-Test, Wald
Test.
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Oleh:
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ABSTRAK

Kemiskinan adalah kondisi dimana seseorang tidak mampu mendapatkan sumber daya
yang cukup untuk memenuhi kebutuhan pokok (basic needs) minimum dan hidup di
bawah tingkat minimum tersebut. Indonesia adalah salah satu negara yang memiliki
persentase kemiskinan rendah sebesar 9,36%. Namun demikian, masih terdapat
beberapa provinsi di Indonesia yang memiliki persentase kemiskinan yang cukup
tinggi. Penelitian ini bertujuan untuk mengetahui faktor-faktor signifikan yang
mempengaruhi tingkat kemiskinan di Indonesia tahun 2023 dengan uji parsial pada
variabel-variabel independennya menggunakan model regresi logistik biner. Variabel-
variabel independen yang diteliti yaitu Indeks Pembangunan Manusia (IPM), jumlah
penduduk, Produk Domestik Regional Bruto (PDRB), gini ratio, Tingkat
Pengangguran Terbuka (TPT), rata-rata lama sekolah, dan harapan lama sekolah. Objek
pada pemodelan regresi logistik biner adalah 34 provinsi di Indonesia. Model yang
exp(2,280— 2,123X;(3)—2,341X5(2))

yang
1+exp (2,280— 2,123X4(5)—2,341X5(2))
diinterpretasikan bahwa dengan IPM kategori rendah (X 1(2)) dan TPT kategori sedang

dihasilkan dari penelitian ini adalah m(x) =

(X 5(2)) mengurangi peluang tingkat kemiskinan tinggi. Hasil pemodelan menghasilkan

2 faktor yang berpengaruh signifikan terhadap tingkat kemiskinan di Indonesia tahun
2023, yaitu Indeks Pembangunan Manusia (IPM) dan Tingkat Pengangguran Terbuka
(TPT) dengan nilai p-value hasil uji parsial secara berurutan adalah 0,029 dan 0,033.

Kata Kunci: Tingkat Kemiskinan, Regresi Logistik Biner, Faktor-Faktor Kemiskinan,
Uji G, Uji Wald.
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BAB |

PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang

Kemiskinan adalah kondisi di mana seseorang tidak mampu mendapatkan
sumber daya yang cukup untuk memenuhi kebutuhan pokok (basic needs)
minimum dan hidup di bawah tingkat minimum tersebut (R. Susanto & I. Pangesti,
2020). Menurut Badan Pusat Statistik (BPS, 2023), jumlah penduduk miskin
dihitung dengan membagi jumlah penduduk yang berada di bawah garis
kemiskinan nasional dengan total keseluruhan jumlah penduduk pada periode
waktu yang sama, kemudian dinyatakan dalam satuan persen (%). Garis kemiskinan
merupakan batas minimum untuk memenuhi kebutuhan makanan dan non-makanan
(perumahan, sandang, pendidikan dan kesehatan) (BPS, 2023).

Salah satu negara berkembang yang juga tidak terlepas dari masalah
kemiskinan adalah Indonesia. Menurut klasifikasi pendapatan (World Bank, 2023),
pada tahun 2019 Indonesia masuk dalam kelompok negara berpendapatan
menengah atas karena pertumbuhan ekonomi yang baik. Namun pada tahun 2020
terjadi pandemi COVID-19 yang menyebabkan penurunan pendapatan per kapita,
sehingga Indonesia masuk dalam kategori berpendapatan menengah bawah. Pada
Juli 2023, Indonesia kembali masuk dalam kelompok negara berpendapatan
menengah atas dengan angka kemiskinan nasional sebesar 9,36% atau 25,22 juta
orang per Maret 2023 (World Bank, 2023). Meskipun tingkat kemiskinan Indonesia

pada tahun 2023 berada di bawah 10%, tetapi distribusinya antar provinsi masih



sangat tidak merata. Sebanyak 16 provinsi memiliki tingkat kemiskinan di atas rata-
rata nasional, dengan Provinsi Papua mencatat tingkat kemiskinan tertinggi sebesar
26,03%. Selisih persentase ini mencapai 16,67% dibandingkan rata-rata nasional
yang menunjukkan perlunya perhatian lebih dalam menangani ketimpangan
kemiskinan di berbagai wilayah, sehingga dengan persentase kemiskinan sebesar
9,36% tidak hanya berlaku secara nasional tetapi juga berlaku untuk seluruh
provinsi di Indonesia. Kondisi ini menjadi tantangan besar karena upaya
pengentasan kemiskinan tidak hanya berfokus pada menurunkan persentase
nasional, tetapi juga memastikan pemerataan di seluruh provinsi. Data kemiskinan
tahun 2023 merupakan data terakhir yang lengkap dan relevan untuk dianalisis.
Dengan demikian, data ini dapat memberikan gambaran terkini yang akurat
mengenai penyebab kemiskinan dan menjadi referensi penting untuk menyusun
kebijakan dalam mengurangi ketimpangan di Indonesia.

Ada banyak metode yang dapat digunakan untuk mengetahui faktor-faktor
yang berpengaruh signifikan terhadap tingkat kemiskinan, salah satunya adalah
pemodelan regresi logistik biner. Metode regresi logistik biner adalah metode yang
digunakan untuk mencari hubungan variabel dependen yang bersifat dikotomus
yaitu memiliki dua kategori atau hasil yang berbeda dengan satu atau lebih
variabel independen (Rachmaniar et al., 2022). Metode regresi logistik biner
menghasilkan output berupa odds ratio atau probabilitas yang memudahkan dalam
interpretasi hasil. Dengan menggunakan odds ratio dapat memahami sejauh mana
setiap faktor independen mempengaruhi kemungkinan terjadinya kemiskinan

secara signifikan, serta seberapa besar pengaruhnya terhadap status kemiskinan.



Regresi logistik biner tidak memerlukan asumsi distribusi normal pada variabel
independen, menjadikannya sangat fleksibel dan cocok untuk menganalisis data
sosial dan ekonomi yang kompleks, seperti data kemiskinan. Hasilnya dapat
membantu pembuat kebijakan fokus pada aspek-aspek tertentu untuk mengurangi
kemiskinan di daerah yang paling rentan. Beberapa variabel yang berpengaruh
terhadap tingkat kemiskinan dapat dianalisis dengan regresi logistik biner (Sanusi
et al., 2024).

Penelitian terkait faktor-faktor yang berpengaruh terhadap tingkat
kemiskinan di Indonesia menggunakan regresi logistik telah dilakukan oleh
beberapa peneliti, yaitu dilakukan oleh (Azis et al., 2023) dengan menggunakan
regresi logistik untuk penentuan faktor-faktor kemiskinan di Indonesia Tahun 2021.
Terdapat 4 variabel yang berpengaruh signifikan terhadap tingkat kemiskinan di
Indonesia dengan nilai p-value, yaitu Produk Domestik Regional Bruto (PDRB)
sebesar 0,01538, jumlah penduduk sebesar 0,0321, Indeks Pembangunan Manusia
(IPM) sebesar 0,0044, dan Tingkat Pengangguran Terbuka (TPT) sebesar 0,005.
Penelitian oleh (Nurrizqi et al., 2022) menggunakan pemodelan regresi logistik
untuk mengetahui faktor yang memengaruhi tingkat kemiskinan di Indonesia Tahun
2021. Terdapat 2 variabel yang berpengaruh signifikan terhadap tingkat kemiskinan
dengan nilai p-value, yaitu IPM sebesar 0,0309 dan gini ratio sebesar 0,0220.
Penelitian lainnya dilakukan oleh (Hendayanti & Nurhidayati, 2020), tentang
penentuan ketepatan klasifikasi tingkat kemiskinan provinsi-provinsi di Indonesia

tahun 2019 dengan regresi logistik. Ada 2 variabel yang berpengaruh signifikan



terhadap tingkat kemiskinan dengan nilai p-value, yaitu rata-rata lama sekolah
sebesar 0,026 dan harapan lama sekolah sebesar 0,015.

Penggunaan analisis regresi logisitik biner pada masalah lain juga dilakukan
oleh (Irmeilyana et al., 2023) yang membahas tentang faktor-faktor yang
berpengaruh terhadap penggunaan herbisida reduktor pada petani kopi Pagaralam.
Model regresi logistik yang dihasilkan sangat baik dan berhasil menunjukkan
faktor-faktor signifikan yang berpengaruh. Penelitian lainnya juga dilakukan oleh
(Rahmadani et al., 2023) yang membahas tentang pengaruh faktor internal terhadap
keharmonisan rumah tangga yang menghasilkan model regresi logistik yang baik
dan menunjukkan faktor-faktor yang berpengaruh signifikan.

Berdasarkan penjelasan permasalahan tingkat kemiskinan di Indonesia dan
beberapa penelitian yang telah dilakukan mengenai kemiskinan di Indonesia
menunjukkan bahwa kemiskinan di setiap provinsi masih tidak merata yang
memerlukan peninjauan lebih lanjut untuk menurunkannya. Penelitian ini
menggabungkan beberapa variabel-variabel signifikan dari penelitian sebelumnya,
yaitu PDRB per kapita, IPM, jumlah penduduk, TPT, gini ratio, rata-rata lama
sekolah, dan harapan lama sekolah berdasarkan data dari Badan Pusat Statistik
(BPS) dengan menggunakan model regresi logistik biner. Hasil analisis diharapkan
dapat menjadi acuan untuk merumuskan kebijakan strategis yang efektif dalam
mengatasi kemiskinan, khususnya di provinsi-provinsi yang masih memiliki

persentase tinggi.



1.2 Rumusan Masalah

Apa faktor-faktor yang berpengaruh signifikan terhadap tingkat kemiskinan
di Indonesia tahun 2023 dengan uji parsial pada variabel-variabel independennya
menggunakan model regresi logistik biner?
1.3 Batasan Masalah

Penelitian ini menggunakan data sekunder yang bersumber dari Badan Pusat
Statistik (BPS) tahun 2023, yang terdiri dari data tingkat kemiskinan Indonesia dan
tujuh variabel yang berpengaruh terhadap tingkat kemiskinan, yaitu: Indeks
Pembangunan Manusia (IPM), jumlah penduduk, PDRB per kapita, Gini Ratio,
Tingkat Pengangguran Terbuka (TPT), rata-rata lama sekolah, dan harapan lama
sekolah. Pemilihan tujuh variabel ini didasarkan pada hasil penelitian sebelumnya
yang menunjukkan bahwa faktor-faktor tersebut memiliki pengaruh signifikan
terhadap tingkat kemiskinan di Indonesia dan terbukti berperan penting dalam
mempengaruhi tingkat kemiskinan, sehingga menjadi fokus utama dalam analisis
penelitian ini.
1.4 Tujuan

Tujuan dari penelitian ini adalah untuk mengetahui faktor-faktor yang
berpengaruh signifikan terhadap tingkat kemiskinan di Indonesia tahun 2023
dengan uji parsial pada variabel-variabel independennya menggunakan model
regresi logistik biner.
1.5 Manfaat

Manfaat penelitian ini adalah untuk memberikan informasi mengenai faktor-

faktor yang berpengaruh signifikan terhadap tingkat kemiskinan di Indonesia tahun



2023 yang dapat digunakan sebagai landasan oleh para pemangku kepentingan,
seperti  pemerintah dan organisasi lainnya dalam merancang dan
mengimplementasikan kebijakan program pengentasan kemiskinan yang lebih

efektif dan tepat sasaran terutama di daerah dengan tingkat kemiskinan tinggi.
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