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ABSTRACT

The Indonesian stock market as a strategic investment instrument with high
volatility requires an accurate prediction system to minimize investor losses and
increase profits. The technical and fundamental analysis methods that have been used
have limitations, such as reliance on historical data and lack of consideration for
external factors. With technological advancements, machine learning algorithms such
as Support Vector Machine (SVM) have become an option to improve prediction
accuracy. Therefore, a classification model for the movement direction of the Composite
Stock Price Index (IHSG) on the Indonesia Stock Exchange will be developed using the
SVM algorithm, which is chosen to overcome the limitations of the aforementioned
technical and fundamental analysis methods in order to produce more optimal
predictions. This research tests the best parameter combination from three parameters:
C, y, and number of iterations to produce the best model. From the results of the
experiment, the best parameter combination was obtained with values of C = 0.1,y = 1,
and number of iterations
= 200, resulting in a model with an accuracy of 91.79%. The results of this study show
that SVM can be an effective tool in predicting the movement direction of IHSG.

Keywords: Stock prediction, Support Vector Machine (SVM), Composite Stock Price
Index (IHSG), classification.



ABSTRAK

Pasar saham Indonesia sebagai salah satu instrumen investasi yang strategis
namun memiliki volatilitas tinggi memerlukan sistem prediksi yang akurat untuk
meminimalisir risiko kerugian dan mengingkatkan keuntungan investor. Metode analisis
teknis dan fundamental yang telah digunakan memiliki keterbatasan, seperti
ketergantungan pada data historis dan kurangnya pertimbangan faktor eksternal. Seiring
kemajuan teknologi, algoritma machine learning seperti Support Vector Machine (SVM)
menjadi sebuah opsi untuk meningkatkan akurasi prediksi. Karena itu, akan
dikembangkan model klasifikasi arah pergerakan Indeks Harga Saham Gabungan
(IHSG) di Bursa Efek Indonesia menggunakan algoritma SVM yang dipilih untuk
mengatasi keterbatasan metode analisis teknis dan fundamental yang telah disebutkan
agar menghasilkan prediksi yang lebih optimal. Penelitian ini melakukan pengujian
kombinasi parameter terbaik dari tiga parameter yaitu C, y, dan jumlah iterasi untuk
menghasilkan model terbaik. Dari hasil percobaan, diperoleh kombinasi parameter
terbaik dengan nilai C = 0.1, y = 1, dan jumlah iterasi = 200 yang menghasilkan model
dengan akurasi sebesar 91.79%. Hasil penelitian ini menunjukkan bahwa SVM dapat
menjadi alat yang efektif dalam memprediksi arah pergerakan IHSG.

Kata Kunci: Prediksi saham, Support Vector Machine (SVM), Indeks Harga Saham
Gabungan (IHSQG), klasifikasi.
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BAB1

PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan

Bab ini membahas secara rinci mengenai latar belakang penelitian,
perumusan masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah, serta
sistematika penulisan. Bab ini diakhiri dengan kesimpulan penelitian yang
memberikan gambaran keseluruhan dari hasil penelitian.

1.2 Latar Belakang

Pasar saham Indonesia merupakan salah satu instrumen investasi yang
populer dan strategis, mencerminkan kondisi perekonomian negara. Namun,
volatilitas harga saham yang tinggi menyebabkan kerugian bagi investor. Menurut
data Bursa Efek Indonesia (BEI), nilai transaksi saham di Bursa Efek Indonesia
mencapai Rp 6.313 triliun pada tahun 2022, meningkat 17,6% dari tahun

sebelumnya.

Prediksi pergerakan harga saham yang akurat sangat penting untuk
mengurangi risiko kerugian dan meningkatkan keuntungan. Metode analisis teknis
dan fundamental telah digunakan, namun hasilnya belum optimal. Analisis teknis
memiliki keterbatasan dalam memprediksi pergerakan harga saham karena hanya
mempertimbangkan data historis, sedangkan analisis fundamental memiliki

keterbatasan dalam mempertimbangkan faktor-faktor eksternal.
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Dengan kemajuan teknologi, algoritma machine learning seperti Support
Vector Machine (SVM) dapat digunakan untuk meningkatkan akurasi prediksi.
Algoritma SVM telah berhasil digunakan dalam berbagai aplikasi, seperti
pengenalan pola, klasifikasi, dan regresi SVM memiliki keunggulan dalam
mengklasifikasi data non-linier melalui penerapan fungsi kernel, dan bekerja efektif
untuk data berdimensi tinggi (Abdullah & Abdulazeez, 2021). Keunggulan tersebut
menjadikan SVM lebih sesuai untuk pemodelan fitur-fitur kompleks seperti harga

saham dibandingkan metode konvensional.

Implementasi algoritma Support Vector Machine (SVM) untuk klasifikasi
harga saham juga pernah diteliti oleh Dwi Hastuti dan Imam Riadi (2018) dengan
judul "Penerapan Algoritma Support Vector Machine (SVM) dalam Prediksi Harga
Saham" menunjukkan bahwa algoritma SVM dapat memprediksi pergerakan harga
saham di Bursa Efek Indonesia dengan akurasi 83,2%. Namun, penelitian tersebut
masih memiliki keterbatasan dalam mempertimbangkan faktor-faktor eksternal dan

penggunaan dataset yang lebih luas.

Benedikto Krisnandy Wijaya (2020) juga pernah meneliti jurnal dengan
judul “Prediksi Arah Kenaikan Indeks Sektoral yang Berada Di Bursa Efek
Indonesia (BEI) dengan Menggunakan Bayesian Network” menunjukkan bahwa
rata-rata akurasi yang diperoleh menggunakan metode Naive Bayes pada data

training sebesar 60,71%.

Berdasarkan latar belakang permasalahan di atas, dapat disimpulkan bahwa

selain menghasilkan akurasi yang kompetitif berdasarkan penelitian sebelumnya,
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algoritma SVM juga memiliki keunggulan dalam klasifikasi data non-linier dan
berdimensi tinggi, yang sesuai dengan karakteristik data saham. Karena itu,
algoritma SVM dipilih untuk penelitian ini dengan judul “Klasifikasi Arah
Pergerakan Indeks Harga Saham Gabungan Di Bursa Efek Indonesia

menggunakan algoritma Support Vector Machine”.

1.3 Rumusan Masalah

Berdasarkan latar belakang yang telah diuraikan, maka perumusan masalah

pada penelitian ini adalah sebagai berikut:
1. Bagaimana kinerja Algoritma Support Vector Machine (SVM) dalam
klasifikasi arah pergerakan indeks harga saham gabungan di Bursa Efek

Indonesia ?

1.4 Tujuan Penelitian

Tujuan dari penelitian ini adalah sebagai berikut:

1. Menghasilkan sistem klasifkasi arah pergerakan indeks harga saham
gabungan di Bursa Efek Indonesia menggunakan algoritma Support
Vector Machine (SVM).

2. Mengetahui kinerja Algoritma Support Vector Machine (SVM) pada
klasifikasi arah pergerakan indeks harga saham gabungan di Bursa Efek

Indonesia.
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1.5 Manfaat Penelitian

Manfaat yang dapat diperoleh dari penelitian ini adalah sebagai berikut:

1. Membantu investor dan analis keuangan membuat keputusan investasi
yang lebih tepat dengan menggunakan model Support Vector Machine
(SVM) yang akurat.

2. Mengembangkan model Support Vector Machine (SVM) yang efektif
untuk menganalisis data keuangan, sehinggah mempermudah analisis
keuangan..

3. Hasil penelitian dapat dijadikan sebagai rujukan untuk penelitian terkait.

1.6 Batasan Masalah

Agar ruang lingkup masalah pada penelitian ini jelas dan terhindar dari
adanya penyimpangan, maka adapun batasan dari penelitian ini adalah sebagai

berikut:
1. Data yang digunakan berasal dari Bursa Efek Indonesia (BEI) Periode

Tahun 2020 — 2024 (978 Data)

2. Klasifikasi harga pergerakan dibagi menjadi 2 kategori yaitu: naik, dan
turun.

1.7 Sistematika Penulisan

Sistematika penulisan skripsi ini adalah sebagai berikut:
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BAB I. PENDAHULUAN

Bab ini membahas tentang latar belakang, rumusan masalah, tujuan
penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah, dan sistematika penulisan yang

digunakan dalam penyusunan laporan akhir ini.

BAB II. KAJIAN LITERATUR

Bab ini menjelaskan mengenai landasan teori yang digunakan dalam
penelitian, seperti definisi Pasar Saham, Indeks Harga Saham Gabungan, istilah
dasar dalam pasar saham, Support Vector Machine (SVM), teori portofolio, dan

beberapa tinjauan literatur lain yang relevan.

BAB III. METODOLOGI PENELITIAN

Bab ini menjelaskan mengenai tahapan-tahapan atau proses yang dilakukan
selama penelitian seperti metode pengumpulan data hingga metode perancangan
perangkat lunak. Setiap tahapan penelitian akan dijelaskan secara rinci sesuai

dengan kerangka kerja yang telah ditetapkan.

BABIV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK

Bab ini membahas mengenai perancangan perangkat lunak mulai dari
analisis kebutuhan perangkat lunak hingga pengujian pada perangkat lunak guna

mengevaluasi pengembangan perangkat lunak.



BABV.HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN

Bab ini menjelaskan mengenai proses pengujian berdasarkan metode yang
sudah dirancangkan sebelumnya. Analisis tersebut dijadikan sebagai dasar

kesimpilan pada penelitian ini.

BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN

Bab ini memaparkan mengenai kesimpulan dari penelitian dan pengujian
yang dilakukan dan memuat saran yang diharapkan dapat digunakan sebagai
referensi dalam pengembangan penelitian selanjutnya

1.8 Kesimpulan

Berdasarkan uraian yang dijelaskan sebelumnya, penelitian ini akan
membahas mengenai impelementasi Algoritma Support Vector Machine Untuk
Klasifikasi Arah Pergerakan Indeks Harga Saham Gabungan di Bursa Efek

Indonesia..



DAFTAR PUSTAKA

Abdullah, D. M., & Abdulazeez, A. M. (2021). Machine learning applications based on
SVM classification a review. Qubahan Academic Journal, 1(2), 81-90.

Akbar, 1., Marwondo, M., & Nugraha, N. (2023). Optimasi algoritma Support Vector
Machine untuk analisis klasifikasi teks permintaan informasi di platform online
shop. Jurnal Accounting Information System (AIMS), 6(2), 119-126.

https://doi.org/10.32627/aims.v612.819

Bodie, Z., Kane, A., & Marcus, A. J. (2014). *Investments* (10th ed.).
McGraw-Hill Education.

BAPPEBTI. (2015). Peraturan Kepala Badan Pengawas Perdagangan Berjangka
Komoditi Nomor 125/BAPPEBTI/PER/11/2015 tentang Pedoman Penanganan
Pengaduan Nasabah

Dahman, D. (2021). Support Vector Machine (SVM) Explained. Towards Data
Science

Hsu, C. W., Chang, C. C., & Lin, C. J. (2003). A practical guide to support vector
classification.

Kim, K. J. (2023). Financial time series forecasting using support vector machines.
Neurocomputing, 55(1-2), 307-319

Navin, M. J. R., & Pankaja, R. (2016). Performance Analysis of Text Classification

Algorithms using Confusion Matrix. International Journal of Engineering and

Technical Research (IJETR), 6(4), 75-78.



Nugroho, K. S. (2019). Confusion Matrix Untuk Evaluasi Model Pada Supervised
Learning Medium

Pedregosa, F., Varoquaux, G., Gramfort, A., Michel, V., Thirion, B., Grisel, O., ...
& Duchesnay, E. (2011). Scikit-learn: Machine learning in Python. the
Journal of machine Learning research, 12, 2825-2830.

Rahman, M. T. R., Hoque, E., & Huang, J. X. (2017). Confusion Matrix: A
Foundational Tool in Artificial Intelligence for Assessing Classification
Model Performance. Harvard Business School.

Ritonga, A. Y. (2024). Prediksi Pergerakan Harga Saham Menggunakan Support
Vector Machines Di Indonesia. BUDGETING: Journal of Business,
Management and Accounting, 5(2), 1175-1188.

Saradhi, V. (2025). A study on hyperparameter tuning in support vector machines
and its impact on model accuracy. Global Journal of Engineering
Innovations & Interdisciplinary Research, 5(1), 11.
https://doi.org/10.33425/3066-1226.1063

Setiawan, E. B., Rahmadanisya, A., & Adytia, D. (2022). The Influence of
Sentiment on the Movement of Bank Mandiri (BMRI) Stock Price with
Word2Vec Feature Expansion and the Naive Bayes-Support Vector
Machine (NBSVM) Classifier. Dalam Proceedings of the 2022
International Conference on Information Technology Systems and

Innovation (ICITSI).



Wainer, J., & Fonseca, P. (2021). How to tune the RBF SVM hyperparameters? An
empirical evaluation of 18 search algorithms. Artificial Intelligence Review,
54(6), 4771-4797.

Wijaya, B. K., Saepudin, D., & Rohmawati, A. A. (2020). Prediksi Arah Kenaikan
Indeks Sektoral yang Berada Di Bursa Efek Indonesia (BEI) dengan

Menggunakan Bayesian Network. e-Proceeding of Engineering, 7(1), 2848—

2861.



