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xiii + 86 Halaman 16 Tabel, 20 Gambar, 4 Lampiran

Kepakaran merupakan aset yang tidak terinformasikan dengan baik.
Akibatnya banyak orang mengaku pakar atau dianggap pakar oleh orang lain
tanpa bukti dan data yang benar. Untuk memastikan keahlian peneliti harus
dibuktikan dengan dukungan data yang valid melalui parameter keahlian yang
terukur dan dapat dipresentasikan.

Model yang dibangun saat ini menggunakan variabel publikasi yang
melekat pada peneliti dirumuskan dalam kolaborasi algoritma cosine similarity
dan association rules untuk menilai tingkat keahlian peneliti. Melakukan validasi
poin-poin penting publikasi sebagai parameter pengukuran keahlian telah
diidentifikasi sebagai faktor utama yang berkontribusi terhadap pengukuran
kepakaran peneliti serta dampaknya terhadap reputasi perguruan tinggi. Dengan
menggunakan parameter yang bersumber dari informasi hasil publikasi penelitian,
maka pengukuran kepakaran dapat dilakukan sesuai bidang kepakaran peneliti.
Pengetahuan para pakar dapat direpresentasikan dalam bentuk "penelitian" yang
dinamis dengan melaksanakan skema penelitian menggunakan fitur-fitur penting
secara detail dan variabilitas konsep. Representasi penelitian ini melibatkan
pengetahuan, keahlian serta pengalaman yang dimiliki oleh peneliti.

Penelitian bertujuan ini mengukur kekuatan jejak publikasi karya ilmiah
seorang peneliti menggunakan kolaborasi Algoritma, dalam hal konsistensi
bidang ilmu penelitian, kuantitas penelitian, dan kualitas penelitian yang
dipublikasikan sebagai point penting untuk menyatakan kepakarannya. Melalui
penelitian diharapkan ditemukan point-point penting yang dapat dijadikan
parameter tolok ukur untuk memastikan bahwa seseorang yang disebut pakar
adalah dia yang telah terbukti secara ilmiah memenuhi persyaratan dengan
dukungan data yang valid melalui parameter kepakaran yang terukur serta dapat
dipresentasikan.

Kata Kunci
Kolaborasi, Algoritma, Penelitian, Keilmuan, Parameter, Pengukuran, Pakar.
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SUMMARY

MEASUREMENT OF RESEARCH EXPERTISE USING ALGORITHM
COLLABORATION COSINE SIMILARITY AND ASSOCIATION RULES

Scientific Papers in the Form of Dissertation, July 2025

ALI FIRDAUS, NIM: 03013622025003, Approved and guided by
Mr. Prof. Deris Stiawan, M.T., Ph.D. and Mr. Samsuryadi, M. Kom., Ph.D.

Doctoral Study Program in Engineering, Faculty of Engineering, Sriwijaya
University.

xi + 86. Page 16 Table, 20 Picture 4 Attachment

Expertise is an asset that is not well informed. As a result, many people
claim to be experts or are considered experts by others without evidence and
correct data. To ensure the expertise of researchers, it must be proven with valid
data support through measurable and presentable expertise parameters.

The model currently being built uses publication variables attached to
researchers formulated in a collaboration of cosine similarity and association
rules algorithms to assess the level of researcher expertise. Validating important
points of publications as parameters for measuring expertise has been identified
as the main factor contributing to the measurement of researcher expertise and its
impact on the reputation of universities. By using parameters sourced from
information on research publication results, expertise measurement can be
carried out according to the researcher's field of expertise. Expert knowledge can
be represented in the form of dynamic "research" by implementing a research
scheme using important features in detail and concept variability. The
representation of this research involves the knowledge, expertise and experience
possessed by the researcher.

This research aims to measure the strength of a researcher's scientific
publication track using Algorithm collaboration, in terms of consistency of
research fields, quantity of research, and quality of published research as
important points to state their expertise. Through research, it is expected to find
important points that can be used as benchmark parameters to ensure that
someone who is called an expert is someone who has been scientifically proven to
meet the requirements with valid data support through measurable and
presentable expertise parameters.

Keywords
Collaboration, Algorithm, Research, Science, Parameters, Measurement, Expert.
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BAB I
PENDAHULUAN

1.1. Latar Belakang

Pakar merupakan istilah deskriptif yang melekat pada seseorang, yang

membutuhkan inventarisasi tentang apa saja yang diketahuinya, tahu bagaimana

melakukannya, memiliki kemampuan untuk melakukanya, dan apa yang telah

dilakukan serta dicapainya Caley, M. J. et al, (2014).

Kepakaran secara konsensual pada masyarakat umum didefinisikan

sebagai tingkat kinerja elit, puncak, atau sangat tinggi pada tugas tertentu dalam

domain tertentu Baker, et al., (2015). Sejalan dengan pengertian di atas Evers &

van der Heijden, (2017) mengartikan kata pakar sebagai keterampilan kognitif

manusia yang bisa dikembangkan melalui melakukan tugas secara berulang-

ulang.

Oleh karena itu, setiap profesional harus memiliki tingkat keahlian dan

pengetahuan tertentu dalam domain pekerjaanya, seperti yang dijelaskan dalam

penelitian Gisbert & María, (2020) bahwa lmu pengetahuan bertujuan untuk

mendefinisikan, mendeskripsikan, dan menjelaskan fenomena suatu peristiwa,

usaha dan hasil penlitian.

Pengetahuan merupakan komponen fundamental dan penting bagi

keberlanjutan pendidikan tinggi yang konsisten dalam menciptakan pengetahuan

baru, menyebarluaskannya ke banyak organisasi dan menghargainya merupakan

suatu keberhasilan Abubakar et al. (2019), Santos et al, (2024). Mereka yang

mengabaikan peran ini tidak akan dihargai Aksnes at al, (2019). Ilmu

pengetahuan mendefinisikan, mendeskripsikan, dan menjelaskan fenomena,

upaya penelitian, dan hasil Emiliussen at al. (2021). Pengembangan

keterampilan dan pengetahuan diperlukan dalam lingkungan yang terus berubah

dan sangat kompetitif Fried. (2020), Hall and L. (2024). Pengetahuan pakar

direpresentasikan dalam penelitian untuk investigasi, revisi, perbandingan, dan

penemuan fakta terbaru dengan mengusulkan teori dan hukum baru atau untuk

menerapkan pengetahuan Firdaus A, et al, (2023), Gusenbauer et al., (2021),
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yang terintegrasi sebagai komponen penting dalam memecahkan masalah yang

kompleks Blume S, (2017).

Keahlian merupakan bahan bakar dan senjata dalam kesuksesan dengan

dukungan ilmiah untuk membantu, memfasilitasi, dan mendorong kinerja dalam

pendidikan tinggi dalam menyiapkan data, analisis, merumuskan masalah,

memberikan bobot intelektual pada isu dan permasalahan yang sedang dibahas E.

Wikström et al, (2021). Melibatkan para ahli memastikan kualitas keputusan

yang diambil H. Wikström et al, (2021). Keahlian dan pengetahuan merupakan

motor penggerak tak berwujud yang tidak dapat diukur dengan uang Zambon, et

al, (2017), M. Gube, (2020).

Kepakaran saat ini belum terukur dengan baik, banyak orang dianggap

atau mengaku pakar hanya dinilai dari bidang pekerjaan yang telah lama

digelutinya, atau karena sering tampil di media sebagai pembicara tertentu tanpa

melihat pengetahuannya secara objektif. Di sisi lain, Bayerl, et al, (2018).

menjelaskan bahwa banyak pakar lalai dalam mempertahankan deskripsi diri yang

memadai tentang keahlian spesialis mereka yang terus berubah. Germain &

Grenier, (2021) menyatakan pengembangan keahlian dan keilmuan merupakan

keharusan strategis dalam kondisi lingkungan yang selalu berubah dan sangat

kompetitif.

Kepakaran telah menjadi bahan bakar dan senjata untuk keberhasilan

pengembangan perusahaan, organisasi dan institusi tentunya melaluip roses

berkualitas dengan kelengkapan data yang valid, ketajaman analisis, interpretasi,

serta kekuatan logika argumen yang diajukan, seperti yang dinyatakan oleh

Wikström et al., (2021).

Dalam penelitianya Weiss et al., (2003) mendefinisikan pakar sebagai

individu yang memiliki keterampilan dalam domain keahliannya dan dapat

mengevaluasi topik domain tertentu. Sementara Naeem et al., (2013) menyatakan

pakar sebagai seorang yang mempunyai pengalaman terbaik tentang topik dalam

bidang studi tertentu, yang dilandasi berbagai faktor. Pada penelitian yang lain S.

Lin et al., (2017) menyatakan pakar merupakan seseorang yang memiliki
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pengetahuan dan menunjukkan keterampilan yang komprehensif pada bidang

tertentu.

Masih pada bidang penelitian yang sama Husain et al., (2019a)

mendefinisikan bahwa seorang pakar sebagai individu yang memiliki

keterampilan dalam domain keahliannya dan dapat mengevaluasi topik domain

tertentu, dan mengidentifikasi seorang ahli sebagai individu yang memiliki

banyak pengetahuan serta mampu menampilkan keterampilan yang komprehensif

dibidang tertentu.

Research gap penelitian ini adalah bahwa pada penelitian sebelumnya

seperti yang dilakukan oleh Vieira et al., (2007), Schenkel et al., (2008) melalui

hubungan sosial, C. Y. Lin et al., (2009) mengekstraksi keahlian berbasis kata

kunci, J. Li et al., (2007), Tang et al., (2008), C. Y. Lin et al., (2009), Datta et al.,

(2011) mengabaikan pengetahuan dan hanya mempertimbangkan struktur sosial

atau keterampilan setiap orang. Fang et al., (2011) menilai kesesuaian sumber

pengetahuan, Cetintas et al., (2011) mengidentifikasi latent content dan graph

classes profil serupa. Plumbaum et al., (2012) rekomendasi personalisasi. Fabian

Abel, et al., (2011) postingan Twitter yang ditautkan ke artikel berita terkait

untuk mengidentifikasi aktivitas. Selanjutnya Stankovic et al., (2012) berdasarkan

kompetensinya dan kepentingan.Sujatha et al., (2013) model berbasis graph. El-

korany, (2013) rekomendasi ahli menggunakan pengetahuan agregat. Semua

penelitian diatas hanya berfokus pada pencarian kepakaran melalui rekomendasi

teman sejawat, pekerjan yang lakukan, jejaring media sosial, dan semantik

pertanyaan tertentu pada bidang akademik, dan tidak mengukur kepakaran peneliti

menggunakan parameter variabel publikasi ilmiah.

Namun penelitian saat ini mencoba melakukan pengukuran kepakaran

peneliti menggunakan publikasi ilmiah sebagai parameter variabel pengukuran

kepakaranya yang merujuk pada atribut hasil publikasi, secara objektif pada

point-point tertentu yang diakui, terukur dan teruji.

Metode pengukuran kepakaran ini dengan pendekatan terbarukan

menggunakan metode kolaborasi algoritma cosine similarity dan association rule,

dengan melihat eqivalensi nilai cosine similarity terhadap nilai support
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association rule pada masing masing point setiap variabel parameter, dan melihat

nilai linieritas cosine similarity dan association rule dalam menghasilkan nilai

kepakaran peneliti.

Gambar 1.1. Metode yang Diusulkan

Gambar 1.2. Expert Variabel

1.2. Rumusan Masalah

Saat ini banyak data kepakaran seseorang tidak diinformasikan secara luas.

Disamping itu para ilmuwan meraih gelar tertinggi pada bidangnya yang sudah

dianggap pakar ditengah masyarakat namun tidak mempunyai waktu untuk

mengembangkan serta meningkatkan keilmuan dan keahlianya. Sementara

pertemanan dan informasi di media sosial mampu menggiring opini sebagian
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masyarakat untuk menerima pendapat tanpa bukti sebagai fakta yang telah

teruji dengan data yang benar.

Data-data kepakaran seseorang perlu digali dan diinformasikan agar

masyarakat tidak salah dalam menilai dan memilih pakar sesuai kriteria yang

diinginkan, maka dari itu penulis merumuskan pertanyaan penelitian sebagai

berikut ;

1. Apakah seorang pakar dapat diidentifikasi melalui pengembangan keilmuan

dan penelitian ?.

2. Apakah penelitian dan penulisan karya ilmiah yang dipublikasikan pada media

terpercaya bisa dijadikan pondasi proses seorang peneliti untuk menjadi pakar?.

3. Parameter apa yang bisa digunakan untuk mengukur kepakaran seseorang

melalui kekuatan publikasi karya ilmiah ?.

4. Apakah cosine similarity dan association rules dapat digunakan sebagai

pendekatan terbaru dalam pengukuran kepakaran peneliti?

1.3. Tujuan Penelitian

Tujuan Penelitian ini untuk memastikan bahwa seseorang yang disebut

pakar adalah seseorang yang telah terbukti secara ilmiah memenuhi persyaratan

dengan dukungan yang data yang valid melalui point dan bobot parameter

kepakaran yang terukur serta dapat dipresentasikan, sehingga layak disebut pakar

pada bidang ilmu tertentu. Tujuan ini fokus pada:

1. Melakukan kolaborasi metode cosine similarity dan association rule dalam

pengukuran kepakaran peneliti melalui variabel yang melekat pada publikasi

ilmiah, sebagai pendekatan terbarukan

2. Menemukan parameter dan variabel yang tepat dalm pengukuran kepakaran

yang melekat pada publikasi ilmiah.

1.4. Batasan Masalah

Untuk mendapatkan hasil yang baik, maka pengambilan data publikasi

hanya fokus pada hal konsistensi bidang ilmu penelitian, kuantitas penelitian, dan

kualitas penelitian yang dipublikasikan, dan posisi penulis sebagai point penting
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yang akan diukur untuk menyatakan kepakarannya. Pendekatan pengukuran

kepakaran dilakukan dengan perhitungan nilai yang dihasilkan dari parameter

publikasi karya ilmiah, dengan nilai bobot berbeda untuk setiap paramater yang

akan diambil dan menggunakan SINTA sebagai sumber data.

Portal Science and Technology Index (SINTA) dikembangkan oleh

Kementerian Riset, Teknologi dan Pendidikan Tinggi (Kemenristekdikti) guna

mengukur kinerja Ilmu Pengetahuan dan Teknologi yang meliputi kinerja dosen

dan peneliti, kinerja jurnal, serta kinerja institusi, Lukman et al., (2018).

Sedangkan Garba Rujukan Digital (GARUDA) sebagai agregator

merupakan repositori sumber kumpulan informasi yang mencakup beberapa

aspek seperti ilmu pengetahuan, ilmu perilaku, ilmu moral, matematika dan

komputer dan lainnya yang berhubungan dengan publikasi ilmia, agar dapat

disebarkan secara luas, Subroto et al., (2014). SINTA dan GARUDA dikelola

oleh Kemenristekdikti.

1.5. Kontribusi Penelitian

Kontribusi Penelitian ini adalah menyumbangkan pendekatan baru

terhadap metode pengukuran kepakaran peneliti menggunakan kolaborasi

algoritma cosine similarity dan association rules dengan orisinalitas variabel

publikasi. Kolaborasi ini akan berperan dalam menilai dan memetakan kepakaran

peneliti pada pangkalan data SINTA.

Keterbaruan penelitian ini adalah melakukan pengukuran kepakaran

peneliti menggunakan publikasi ilmiah sebagai parameter variabel yang merujuk

atribut publikasi, secara objektif pada point similarity judul terhadap dataset

bidang ilmu tertentu, kualitas media publikasi, posisi penulis dan kontinuitas

publikasi dalam 10 tahun terakhir, yang diakui, terukur dan teruji. Lalu

melihat ekuivalensi nilai cosine similarity terhadap nilai support, confidence, pada

association rule untuk masing masing variabel, dan nilai linieritas cosine

similarity terhadap best rule pada association rule dalam menghasilkan nilai

kepakaran peneliti.
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Keterbaruan pada penelitian ini adalah dengan melihat fakta yang ada pada

SINTA bahwa belum adanya pemetaan kepakaran peneliti yang terukur

berdasarkan data publikasi yang ada, sehingga perlu ada upaya untuk

meningkatkan penghargaan serta kredibilitas dan reputasi peneliti atas capaian

ilmiah yang dapat dipertanggung jawabkan.

1.6. Sistematika Penulisan

Penelitian ini dilaksanakan dengan melalui langkah kegiatan penelitian

yaitu: Pada BAB I Penulis menguraikan, merumuskan dan mengidentifikasi

masalah, pada BAB II melakukan kajian referensi yang relevan; pada BAB III

merumuskan metodologi penelitian, penentuan variabel, menentukan model dan

desain penelitian, menentukan metode pengumpulan data, pada BAB IV

melakukan pengumpulan data, menyusun, menganalisis, dan menafsirkan data.
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