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BAB |

PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan

Pada bab ini membahas tentang latar belakang masalah, rumusan masalah,
tujuan penelitian, manfaat penelitian, dan batasan masalah. Pada bab ini juga
menjelaskan secara umum tentang keseluruhan penelitian. Pendahuluan dimulai
dengan penjelasan singkat mengenai pengertian data mining dan penjelasan
tentang algoritma C4.5 dan Naive Bayes yang digunakan untuk mengklasifikasi
beberapa data dengan melakukan perbandingan kedua algoritma tersebut.
1.2  Latar Belakang

Data mining merupakan analisis dari peninjuauan kumpulan data untuk
menemukan hubungan yang tidak diduga dan meringkas data dengan cara yang
berbeda dari sebelumnya, yang dapat dipahami dan bermanfaat bagi pemilik data
(Larose, 2005). Menurut David Hand, Heikki Mannila, dan Padhraic Smyth dari
MIT data mining adalah analisa terhadap data (biasanya data yang berukuran
besar) untuk menemukan hubungan yang jelas serta menyimpulkan yang belum
diketahui sebelumnya dengan cara terkini yang mudah dipahami dan berguna bagi
pemilik data tersebut. Data mining juga merupakan serangkaian proses untuk
menggali nilai tambah dari suatu kumpulan data berupa pengetahuan yang selama
ini tidak diketahui secara manual.

Salah satu teknik data mining adalah teknik klasifikasi. Klasifikasi
pertama kali diterapkan pada bidang tanaman yang mengklasifikasi suatu spesies

tertentu, seperti yang dilakukan oleh Carolus von Linne (atau dikenal dengan
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nama Carolus Linnaeus) yang pertama kali mengklasifikasi spesies berdasarkan
karakteristik fisik. Klasifikasi adalah proses untuk menemukan model atau fungsi
yang menjelaskan atau membedakan konsep atau kelas data, dengan tujuan untuk
memperkirakan kelas dari sutau objek yang labelnya tidak diketahui. Dalam
mencapai tujuan tersebut proses klasifikasi membentuk suatu model yang mampu
membedakan data kedalam kelas-kelas yang berbeda berdasarkan aturan atau
fungsi tertentu.

Beberapa algoritma yang digunakan dalam teknik Kklasifikasi adalah
algoritma C4.5 dan Naive Bayes. Algoritma C4.5 adalah algoritma klasifikasi data
dengan teknik pohon keputusan yang memiliki kelebihan-kelebihan. Adapun
kelebihannya yaitu dapat mengolah data numerik (kontinyu) dan diskret, dapat
menangani nilai atribut yang hilang menghasilkan aturan-aturan yang mudah
diinterpretasikan dan tercepat diantara algoritma-algoritma yang lain. Algoritma
C4.5 adalah algoritma yang sudah banyak dikenal dan digunakan untuk Kklasifikasi
data yang memiliki atribut-atribut aktor dan kategorial (Khoirunnisa, A, et al.,
2016).

Sebuah pohon keputusan adalah sebuah struktur yang dapat digunakan
untuk membagi kumpulan data yang besar menjadi himpunan-himpunan record
yang lebih kecil dengan menerapkan serangkaian aturan keputusan. Dengan
masing-masing rangkaian pembagian, anggota himpunan hasil menjadi mirip
dengan yang lainnya. Proses pada pohon keputusan adalah mengubah bentuk data
menjadi  model pohon, mengubah model pohon menjadi rule, dan

menyederhanakan rule.
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Sedangkan Klasifikasi Naive Bayes merupakan pengklasifikasian berbasis
probabilitas dan statistik yang ditemukan oleh ilmuwan Inggris . Dengan kata lain,
dalam Naive Bayes model yang digunakan adalah model fitur independen. Dalam
Naive Bayes maksud independensi adalah bahwa sebuah fitur pada sebuah data
tidak berkaitan dengan ada atau tidaknya fitur lain dalam data yang sama. Metode
ini memiliki tingkat akurasi yang tinggi dengan perhitungan sederhana (Kang,et
al., 2006), mudah diimplementasikan, metode ini hanya membutuhkan jumlah
data pelatihan (training data) yang kecil untuk menentukan estimasi parameter
yang diperlukan dalam proses pengklasifikasian dan waktu training yang lebih
cepat dibandingkan metode lainnya. Adapun kekurangan dari naive bayes ialah
tidak berlaku jika probabilitas kondisionalnya adalah nol, apabila nol maka
probabilitas prediksi akan bernilai nol juga.

Algoritma Naive Bayes bertujuan untuk melakukan klasifikasi data pada
kelas tertentu. Model statistik merupakan salah satu model terpercaya dan sangat
andal sebagai pendukung pengambilan keputusan. Pada metode ini, semua atribut
akan memberikan kontribusinya dalam pengambilan keputusan, dengan bobot
atribut yang sama penting dan setiap atribut saling bebas satu sama lain.

Beberapa penelitian terkait sebelumnya mengenai klasifikasi telah
dilakukan, diantaranya ialah Accuracy Evaluation Of C4.5 And Naive Bayes
Classifiers Using Attribute Ranking Method (Sivakumari, S., etc 2009). Penelitian
tersebut bertujuan mengklasifikasi set data kanker payudara menggunakan pohon
keputusan C4.5 dan Naive Bayes, hasilnya menunjukkan bahwa pada

pengklasifikasian C4.5 menghasilkan hasil yang sangat akurat dalam

1-22



mempertimbangkan atribut yang menjadi gain tertinggi pada klasifikasi setelah
dilakukan beberapa kali validasi silang. Sementara kinerja Naive Bayes tidak
menunjukkan beberapa perbaikan yang siginifikan.

Penelitian terkait lainnya mengenai Perbandingan Kinerja Metode
Klasifikasi Data Mining Menggunakan Naive Bayes Dan Algoritma C4.5 Untuk
Prediksi Ketepatan Waktu Kelulusan (F, Gian. 2013),berdasarkan hasil penelitian
yang telah dilakukan tingkat kelulusan mahasiswa dengan menggunakan
pemodelan Decision Tree didapatkan tingkat akurasi tertinggi sebesar 82.43%,
sedangkan pada pemodelan Naive Bayes memperoleh rata-rata tingkat akurasi
tertinggi sebesar 74.09%. Oleh karena itu dapat disimpukan berdasarkan tingkat
akurasi, bahwa pemodelan metode Decision Tree lebih baik dalam melakukan
prediksi ketepatan kelulusan mahasiswa pada data penelitian mahasiswa strata 1

(S1) Fakultas llImu Komputer Universitas Dian Nuswantoro.

Berdasarkan uraian diatas, penelitian ini akan menganalisis perbandingan
metode C4.5 dan Naive Bayes dalam klasifikasi data untuk mengetahui metode

mana yang menghasilkan klasifikasi terbaik.

1.3 Perumusan Masalah
Perumusan masalah dari penelitian ini adalah sebagai berikut :

1. Bagaimana model metode C4.5 dan algoritma Naive Bayes untuk
klasifikasi data.

2. Bagaimana tingkat keakuratan dan waktu eksekusi yang didapat dari kedua

metode tersebut dalam klasifikasi data.
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1.5

1.6

Tujuan Penelitian

Tujuan dari penelitian ini adalah untuk membandingkan metode C4.5 dan
Naive Bayes dari segi akurasi dan waktu eksekusi.

Manfaat Penelitian

Manfaat yang dapat diperoleh dari penelitian ini adalah mengetahui
performa perbandingan antara metode C4.5 dan Naive Bayes dalam
melakukan klasifikasi.

Batasan Masalah

Batasan masalah dalam penelitian ini adalah sebagai berikut :

Data yang digunakan sebagai obyek penelitian adalah jenis data sekunder
berupa data iris, data blood transfusion, data weather nominal yang

diperoleh dari UCI Repository (http://archive.ics.uci.edu/ml/).

Hasil klasifikasi digunakan sebagai pembanding antara metode C4.5 dan

Naive Bayes.
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