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BAB |

PENDAHULUAN

1.1. Latar Belakang

Serangan jantung merupakan salah satu faktor penyebab terbesar kematian di
dunia (Rahakbauw dkk, 2016). Berdasarkan penelitian yang telah dilakukan oleh M.Y
Wong (2006), hampir satu miliar orang diseluruh dunia menderita stroke yang
disebabkan hipertensi dan serangan jantung. Penyakit jantung merupakan suatu
penyakit yang diakibatkan oleh terganggunya keseimbangan antara suplai dan
kebutuhan darah yang terjadi akibat penyumbatan pembuluh darah (Hananta dan
Muhammad, 2011). Dalam dunia kesehatan untuk mengantisipasi suatu penyakit,
diperlukan pengambilan keputusan yang efektif dan keakuratan dalam prediksi suatu
penyakit (Erawati, 2015).

Beberapa data hasil pemeriksaan diagnosa penyakit jantung dipublikasikan
sebagai dataset untuk membantu berbagai riset. Salah satu gudang data yang
menyediakan dataset serangan jantung adalah Univercity of California Irvine (UCI)
Machine Learning Repository. Dataset serangan jantung yang disediakan oleh UCI
merupakan data diagnosa penyakit jantung yang dikumpulkan berdasarkan empat
sumber yaitu : Cleveldan Clinic Foundation (cleveldan.data), Hungarian Institute of
Cardiology, Budapest (hungarian.data), V.A. Medical Center, Long Beach, CA (long-
beach-va.data), dan University Hospital, Zurich, Switzerldan (switzerldan.data). Data

dari berbagai sumber tersebut dipublikasikan menjadi satu dataset diagnosa pasien
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penyakit jantung yang bisa digunakan untuk memprediksi pasien penyakit jantung
(Jasoni dan Steinbrunn, 2011).

Dataset pasien penyakit jantung tersebut berisi 76 atribut mentah untuk
mendiagnosa penyakit jantung, namun hanya 14 atribut yang dipublikasikan oleh
UCI antara lain atribut umur, jenis kelamin, jenis sakit dada, tekanan darah, kolestrol,
kadar gula, elekrokardiografi, detak jantung maksimal, angina induksi, oldpeak, slope
atau kemiringan ST, flaurosopy, denyut jantung dan atribut label yang terdiri atas
healthy (sehat) dan sick (sakit).

Data tersebut memiliki kelemahan antara lain ketiadaan nilai pada atribut
tertentu atau yang sering disebut dengan data hilang (Izzah dan Hayatin, 2013).
Menurut Ji Meng Loh (2012) data hilang yang berada dalam suatu atribut dapat
memberikan informasi penting yang memiliki hubungan dalam memprediksi suatu
data, sehingga keberadaan data hilang dapat mempengaruhi hasil prediksi
(Malarvizhi, 2012). Mengatasi data hilang dapat dilakukan dengan cara cleansing
(membuang) data hilang atau mengisi data hilang dengan nilai baru. Beberapa metode
yang digunakan untuk memperoleh nilai baru dalam mengisi data hilang adalah
mean, modus, median, klasterisasi, dan prediksi (Izzah dan Hayatin, 2013).

Meskipun memiliki kelemahan dalam kelengkapan data, dataset serangan
jantung telah banyak digunakan dalam berbagai penelitian untuk mendiagnosa pasien
penyakit jantung. Rohman (2016) melakukan penelitian tentang metode klasifikasi
data mining untuk prediksi penyakit jantung. Rohman menggunakan 10 atribut untuk
prediksi dan menghilangkan data pasien yang memiliki nilai hilang. Atribut yang

tidak digunakan adalah atribut slope atau kemiringan ST, flaurosopy, dan denyut
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jantung karena memiliki proporsi data hilang yang besar. Penelitian ini menghasilkan
nilai akurasi sebesar 84,06%, 82,92% dan 77,58% dari perbandingan algoritma
jaringan saraf tiruan, algoritma C4.5 dan K-Nearest Neighbour. Dalam penelitian
tersebut, algoritma jaringan saraf tiruan (JST) memiliki akurasi lebih baik dari
algoritma lainnya. Penelitian yang sama juga dilakukan oleh Pramunendar (2013)
dengan metode JST dan Adaboost diperoleh nilai akurasi sebesar 88,24%. Penelitian
ini juga menggunakan 10 atribut dan metode cleansing data untuk mengatasi data
hilang (Pramunendar et al, 2013), penelitian lainnya dilakukan oleh Setiadi dengan
penggunaan algoritma multi layer perceptron dan radial basis function dalam
diagnosa penyakit jantung. Penelitian ini menggunakan 9 atribut dengan
menghilangkan atribut kolestrol, slope atau kemiringan ST, flaurosopy, dan denyut
jantung dan menggunakan metode mean dalam mengatasi nilai hilang pada atribut
yang lainnya. Penelitian ini memberikan akurasi sebesar 83,35% (Setiadi, 2014).

Dalam pengolahan data hilang, menggunakan metode cleansing dianggap dapat
menghilangkan informasi-informasi penting yang ada pada dataset. Sedangkan
dengan menggunakan metode mean atau modus pada dataset yang memiliki banyak
data hilang dapat menyebabkan proporsi data tidak seimbang (Izzah dan Hayatin,
2013). Dalam penelitian yang dilakukan izzah (2013), mengatasi data hilang dengan
menggunakan prediksi dapat memberikan hasil prediksi yang signifikan dengan data
sebenarnya.

Dalam proses klasifikasi, pemilihan metode yang tepat bukan satu-satunya
faktor yang berpengaruh untuk menghasilkan nilai akurasi yang baik. Hasil akurasi

juga dipengaruhi oleh karakteristik dan kelengkapan data dari sebuah dataset (Acuna,
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2004). Dari beberapa penelitian diagnosa pasien penyakit jantung, metode jaringan
saraf tiruan memiliki nilai akurasi yang lebih tinggi dibandingkan metode lainnya.
Metode jaringan saraf tiruan juga cukup baik dalam learning method untuk
menentukan klasifikasi pada jenis data yang berbeda-beda (Banu dan Jamala, 2017).
Dalam penelitian ini, akan digunakan metode jaringan saraf tiruan multi layer
perceptron (MLP) sebagai metode untuk memprediksi data hilang dan meningkatkan

akurasi pada prediksi penyakit jantung.

1.2. Perumusan Masalah
Perumusan masalah dalam penelitian ini adalah bagaimana prediksi data hilang
pada dataset serangan jantung menggunakan jaringan saraf tiruan MLP untuk

meningkatkan akurasi prediksi penyakit jantung.

1.3. Pembatasan Masalah

Ruang lingkup pembahasan dalam penelitian ini dibatasi pada atribut yang
mempengaruhi penyakit jantung yaitu 14 atribut dengan banyak data 294 pasien.
Atribut yang akan di prediksi adalah atribut yang memiliki nilai hilang maksimal
40% dari jumlah seluruh data pada atribut tersebut. Sedangkan untuk atribut yang

memiliki nilai <1% akan menggunakan metode mean atau modus.
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1.4, Tujuan
Tujuan yang ingin dicapai dalam penelitian ini adalah dapat mengetahui
bagaimana Kkinerja prediksi data hilang pada dataset serangan jantung dengan

menggunakan jaringan saraf tiruan berdasarkan nilai akurasi yang diperoleh.

1.5. Manfaat
Manfaat dari hasil penelitian ini adalah:
1. Dapat melihat bagaimana pengaruh dari atribut yang memiliki banyak data
hilang dalam memprediksi penyakit jantung.
2. Sebagai masukan dalam bidang kesehatan untuk memprediksi penyakit jantung
lebih awal dan melakukan tindakan yang sesuai dalam mengatasi penyakit

jantung.
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