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COMPARATIVE ANALYSIS OF DAMERAU-LEVENSHTEIN
DISTANCE AND SOUNDEX SIMILARITY ALGORITHM IN
AUTOMATIC SPELLING CORRECTION

By:
Abson Hadi
09021181520023

ABSTRACT

Damerau-Levenshtein Distance and Soundex Similarity are two methods
that can be used to correct word spelling errors automatically. The difference
between the two algorithms lies in the basic correction where the Damerau-
Levenshtein Distance algorithm corrects word spelling errors based on word match,
while Soundex Similarity algorithm corrects word spelling errors based on sound
similarity. Although it is known that the two algorithms have differences, the most
effective algorithm in correcting spelling errors of words is still unknown from the
two algorithms. Because of this, a study was conducted to analyze the comparison
of the two algorithms in automatic word spelling correction. The testing method is
done by giving 50 words with spelling errors to be corrected automatically using
the Damerau-Levenshtein Distance and Soundex Similarity algorithm. The results
showed the Damerau-Levenshtein Distance method managed to get an accuracy of
72% with the success of word correction of 36 words. While Soundex Similarity
algorithm gets an accuracy of 68% with the success of word correction of 34 words
in automatic word spelling corrections.

Keywords : Spelling Correction, Damerau-Levenshtein Distance, Soundex
Similarity
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ABSTRAK

Damerau-Levenshtein Distance dan Soundex Similarity merupakan dua
metode yang dapat digunakan dalam mengoreksi kesalahan ejaan kata secara
otomatis. Perbedaan kedua algoritma terletak pada dasar pengoreksian dimana
algoritma Damerau-Levenshtein Distance mengoreksi kesalahan ejaan kata
berdasarkan kecocokan kata, sedangkan algoritma Soundex Similarity mengoreksi
kesalahan ejaan kata berdasarkan kemiripan bunyi. Walaupun telah diketahui bahwa
kedua algoritma memiliki perbedaan, algoritma yang paling efektif dalam
mengoreksi kesalahan ejaan kata masih belum diketahui dari kedua algoritma
tersebut. Dari hal tersebut, dilakukan penelitian untuk menganalisa perbandingan
dari kedua algoritma dalam koreksi ejaan kata otomatis. Metode pengujian
dilakukan dengan memberikan 50 kata dengan kesalahan ejaan untuk dikoreksi
secara otomatis menggunakan algoritma Damerau-Levenshtein Distance dan
Soundex Similarity. Hasil penelitian menunjukkan metode Damerau-Levenshtein
Distance berhasil mendapatkan akurasi sebesar 72% dengan keberhasilan koreksi
kata sebanyak 36 kata. Sedangkan algoritma Soundex Similarity mendapatkan
akurasi sebesar 68% dengan keberhasilan koreksi kata sebanyak 34 kata pada
pengoreksian ejaan kata secara otomatis.

Kata Kunci : Spelling Correction, Damerau-Levenshtein Distance, Soundex
Similarity
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BABI
PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan

Pada bab pendahuluan ini diuraikan mengenai latar belakang masalah,
perumusan masalah, tujuan dan manfaat penelitian, batasan masalah/ruang lingkup,

sistematika penulisan, serta kesimpulan.

1.2 Latar Belakang Masalah

Bahasa merupakan salah satu komponen terbesar dalam kehidupan manusia
yang dapat diekspresikan melalui lisan atau tulisan. Sebagai teks, bahasa menjadi
elemen penting pada penulisan dokumen. Kesalahan ejaan atau penulisan pada
editor teks merupakan hal yang cukup sering terjadi, khususnya pada word editor.
Beberapa kata memiliki kemiripan dalam susunan karakter sehingga dapat terjadi
kesalahan dalam penulisannya. Kesalahan tersebut biasanya disebabkan oleh dua
hal diantaranya kata tersebut tidak terdapat di dalam kamus database atau kelalaian
pengguna. Untuk membantu proses pengoreksian kesalahan penulisan kata
dibutuhkan sebuah perangkat lunak yang mampu membantu pekerjaan untuk
menyunting atau memperbaiki teks berita, naskah tulisan, maupun skripsi. Apabila
dalam pengoreksian ejaan kata ditemukan ejaan kata yang kurang tepat maka harus
dilakukan pencarian kemungkinan kata yang sesuai. Pada proses pencarian
kemungkinan kata tersebut, dibutuhkan suatu pendekatan pencarian string khusus
yaitu menggunakan algoritma approximate string matching, salah satunya damerau
Levenshtein Distance serta Phonetic string matching, salah satunya algoritma

soundex similarity (Madaharsa & Adiwidya, 2009).

I-1



Berdasarkan penelitian yang dilakukan oleh Tusty et al (2017), Algoritma
damerau Levenshtein Distance dapat digunakan untuk mendeteksi kesalahan ejaan
dan penentuan rekomendasi koreksi kata dengan tingkat ketepatan yang cukup
tinggi. Penelitian ini dilakukan dengan cara mengecek kesalahan pengetikan
terhadap dokumen jurnal berbahasa Indonesia (JTIIK) menggunakan metode
lookup dictionary lalu dilanjutkan dengan memilih rekomendasi kata menggunakan
algoritma damerau Levenshtein Distance. Hasil penelitian yang dilakukan oleh
tusty menunjukkan bahwa algoritma damerau-Levenshtein Distance dapat
menghasilkan hasil akurasi yang baik dengan hasil nilai presisi sebesar 0.78 dan

recall sebesar 1.

Pada penelitian lainnya yang dilakukan oleh Ahmad Pahdi(2016),
Algoritma Soundex Similarity juga dapat digunakan untuk mendeteksi kesalahan
ejaan dan penentuan rekomendasi koreksi kata pada istilah computer dengan tingkat
ketepatan yang baik. Penelitian ini dilakukan dengan cara menguji masing masing
algoritma yaitu damerau Levenshtein Distance dan Soundex Similarity untuk
mengecek kesalahan dan rekomendasi dalam istilah komputer. Hasil penelitian
yang dilakukan oleh pahdi menunjukkan bahwa algoritma soundex similarity dapat
menghasilkan hasil akurasi yang baik dengan hasil nilai akurasi sebesar 74%
dibanding dengan algoritma damerau-Levenshtein Distance yang hanya

menghasilkan akurasi sebesar 70%.

Walaupun penelitian terkait telah dilakukan, Perbandingan kedua metode
dalam mengoreksi dan merekomendasikan ejaan kata pada secara otomatis belum

pernah dilakukan sebelumnya sehingga belum diketahui secara jelas metode mana



yang lebih baik. Oleh karena itu, Penelitian ini akan melakukan perbandingan
antara algoritma Damerau-Levenshtein Distance dan Soundex Similarity pada
pengoreksian ejaan kata otomatis agar dapat mengetahui metode terbaik yang dapat

dipakai dalam mengoreksi ejaan kata secara otomatis.

1.3 Rumusan Masalah

Rumusan masalah dari penelitian yang dilakukan adalah bagaimana hasil
pengoreksian ejaan kata otomatis dari algoritma Damerau-Levenshtein Distance
dan Soundex Similarity ?. Untuk menjawab rumusan masalah, maka diuraikan

pertanyaan sebagai berikut :

1. Bagaimana membangun perangkat lunak berdasarkan algoritma
Damerau-Levenshtein Distance dan Soundex Similarity sebagai alat
untuk mengoreksi ejaan kata yang salah ?

2. Bagaimana hasil performansi akurasi algoritma Damerau-Levenshtein
Distance dan Soundex Similarity dalam mengoreksi ejaan kata yang

salah?

1.4 Tujuan Penelitian

Tujuan dari penelitian yang dilakukan adalah sebagai berikut :

1. Mengetahui analisis dan rancangan perangkat lunak berdasarkan
algoritma Damerau-Levenshtein Distance dan Soundex Similarity sebagai
alat penelitian dalam mengoreksi ejaan kata yang salah

2. Mengetahui metode mana yang lebih optimal dalam mengoreksi ejaan
kata antara algoritma Damerau-Levenshtein Distance dan Soundex

Similarity.



1.5

1.6

Manfaat Penelitian

Manfaat dari penelitian yang dilakukan adalah sebagai berikut :

1.

Dapat memahami proses analisis dan rancangan perangkat lunak
berbasis algoritma Damerau-Levenshtein Distance dan Soundex
Similarity dalam mengoreksi ejaan kata yang salah.

Dapat mengetahui metode mana yang lebih optimal dalam dalam
mengoreksi ejaan kata yang salah.

Mampu menerapkan metode pengoreksian ejaan kata otomatis dalam

implementasi perangkat lunak.

Batasan Masalah

Batasan masalah pada penelitian ini antara lain :

1.

Metode penelitian hanya berfokus pada algoritma pengoreksian kata
yaitu algoritma damerau-Levenshtein Distance dan soundex similarity
Data yang dimasukkan berupa teks berbahasa Indonesia.

Teks yang dimasukkan berupa karakter alfabet.

Teks yang diinputkan berupa kata dasar tanpa imbuhan.

Masukkan berupa berkas teks (.txt) dan input dari keyboard.

Batas maksimum kata yang bisa dimasukkan hanya sebanyak 100

karakter.



1.7 Sistematika Penulisan
BABI. PENDAHULUAN

Pada bab ini diuraikan mengenai latar belakang, perumusan
masalah, tujuan dan manfaat penelitian, batasan masalah, metodologi
penelitian, dan sistematika penulisan.

BAB Il. KAJIAN LITERATUR

Pada bab ini akan dibahas dasar-dasar teori yang digunakan dalam
penelitian seperti definisi pengoreksian ejaan kata (spelling correction),
metode pencarian jarak terkecil (Approximate String Matching),
Algoritma Damerau-Levenshtein Distance, algoritma Soundex Similarity
dan metode pengembangan perangkat lunak yang akan diterapkan di

dalam penelitian.

BAB Il1l. METODOLOGI PENELITIAN
Pada bab ini akan dibahas mengenai tahapan yang akan
dilaksanakan pada penelitian ini. Masing-masing rencana tahapan penelitian
dideskripsikan dengan rinci dengan mengacu pada suatu kerangka kerja. Di
akhir bab ini berisi perancangan manajemen proyek pada pelaksanaan

penelitian.

1.8 Kesimpulan

Penelitian yang akan dilakukan berfokus untuk mengetahui performa dari

algoritma Damerau-Levenshtein Distance dan algoritma Soundex Similarity dalam



mengoreksi kesalahaan penulisan kata berbahasa Indonesia secara otomatis.
Perbandingan antara algoritma Damerau-Levenshtein Distance dan algoritma
Soundex Similarity dilakukan untuk mengetahui algoritma mana yang lebih efektif
dalam mengoreksi ejaan kata otomatis. Dengan mengetahui algoritma mana yang
lebih efektif diharapkan akan mampu memberikan kontribusi positif terhadap

penelitian sejenis di masa yang akan datang.
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