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IMPLEMENTATION OF THE LEARNING VECTOR QUANTIZATION
METHOD TO DISTINGUISH COLORS ON GOOGLE MAPS

By :
Joeyriza Perdana Artoryan
090212814191109

ABSTRACT

Much research on Artificial Neural Networks has been widely
implemented in all fields of science, especially in the field of Science. Artificial
Neural Network (ANN) is a machine designed to model the way the brain uses to
perform a particular function. Seeing the development of Artificial Neural
Networks came the idea of applying Artificial Neural Networks into the field of
geography concerning the identification of map color patterns to distinguish
geographical features on maps, their application applied to maps of Google Maps,
a free and online virtual globe map provided by Google can be accessed via
http://maps.google.com. To identify the image color pattern is done image
processing process, that is process to improve image quality for easy to be
interpreted by human or machine (computer). Image processing technique used is
Segmentation Technique. Training method used in this research using Learning
Vector Quantization Method.

Keywords :  Artificial Neural Networks, Image Processing, Learning Vector
Quantization, Feature Extraction, Segmentation, Image
Classification.
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IMPLEMENTASI METODE LEARNING VECTOR QUANTIZATION
UNTUK MEMBEDAKAN WARNA PADA GOOGLE MAPS

Oleh :
Joeyriza Perdana Artoryan

09021281419109
ABSTRAK

Banyak penelitian tentang Jaringan Syaraf Tiruan telah banyak diterapkan di
semua bidang ilmu pengetahuan, terutama di bidang Ilmu. Jaringan Syaraf Tiruan
(JST) adalah mesin yang dirancang untuk memodelkan cara otak menggunakan
untuk melakukan fungsi tertentu. Melihat perkembangan Jaringan Syaraf Tiruan,
muncul ide untuk menerapkan Jaringan Syaraf Tiruan ke dalam bidang geografi
mengenai identifikasi pola warna peta untuk membedakan fitur geografis pada
peta, aplikasinya diterapkan pada peta Google Maps, peta globe virtual online dan
online. disediakan oleh Google dapat diakses melalui http://maps.google.com.
Untuk mengidentifikasi pola warna gambar dilakukan proses pengolahan gambar,
yaitu proses meningkatkan kualitas gambar agar mudah diinterpretasikan oleh
manusia atau mesin (komputer). Teknik pengolahan gambar yang digunakan
adalah Teknik Segmentasi. Metode pelatihan yang digunakan dalam penelitian ini
menggunakan Metode Learning Vector Quantization.

Kata Kunci : Jaringan Syaraf Tiruan, pemrosesan gambar, LVQ, ekstraksi fitur,
Segmentasi, klasifikasi gambar.
Palembang, 3 Januari 2020

Si

P. 197101291994121001

Mengetahui,
Ketua Jurusan Teknik Informatika




BAB |

PENDAHULUAN

1.1  Pendahuluan

Bab ini membahas mengenai latar belakang penelitian perbandingan
Algoritma dalam pembuatan pola data pada metode asosiasi yang selanjutnya
dirumuskan menjadi rumusan masalah yang memiliki tujuan dan manfaat dari
penelitian ini. Dalam latar belakang penelitian terkait mengenai metode asosiasi
dengan Algoritma Apriori dan Algoritma FP-Growth yang akan dibahas secara

umum dan singkat.

1.2 Latar Belakang Masalah

Metode asosiasi adalah metode analisa keranjang belanja, artinya metode
ini menganalisa tabel transaksi untuk menghasilkan kemungkinan pola data yang
bisa disebut sebagai frequent itemset yang akan digunakan dalam proses pembuatan
rule. Proses pembuatan rule dipengaruhi oleh minimum support dan minimum
confident, support adalah persentase itemset tersebut dalam database, sedangkan
confident adalah seberapa kuat hubungan antara item dalam sebuah rule. Metode
asosiasi adalah metode dasar dalam data mining, metode ini membutuhkan
algoritma untuk menjalankan prosesnya.

Algoritma Apriori adalah salah satu algoritma paling sederhana dan
tradisional. Algoritma Apriori menerapkan strategi brute force dalam pencarian

pola data dengan melakukan scan database berulang-ulang. Keunggulan Algoritma



Apriori adalah mudah diterapkan dan dipelajari karena struktur datanya sederhana
(Kavitha, 2016). Tetapi, kelemahan Algoritma Apriori adalah algoritma ini
melakukan scan data berulang dan generasi kandidat secara brute force sehingga
penggunaan memori dan waktu yang dibutunkan sangatlah besar, khususnya bila
jumlah pola banyak dan panjang (Shweta. 2013).

Algoritma FP-Growth menggunakan sistem seperti akar pohon dan strategi
divide-and-conquer untuk mencari kandidat, membuat Algoritma FP-Growth
sebagai algoritma yang efisien untuk pencarian rule (Borgelt. 2000). Algoritma FP-
Growth dapat mengurangi penggunaan memori dan waktu yang dibutuhkan untuk
proses pencarian pola data yang frequent untuk menghasilkan aturan asosiasi
karena Algoritma FP-Growth tidak melakukan scan database berulang kali untuk
mencari kandidat itemsets (Han et al. 2000). Kelemahan FP-Growth adalah
struktur data yang cukup rumit dan performa yang jelek dengan data yang panjang
(Kavitha, 2016).

Penelitian terkait oleh Kavitha (2016) dalam penelitiannya melakukan studi
komparasi antara Algoritma Apriori dan Algoritma FP-Growth dengan
membandingkan berdasarkan teknik, penggunaan memori, scan yang dibutuhkan
dan waktu proses, menyimpulkan bahwa Algoritma FP-Growth lebih efisien
dibanding dengan Algoritma Apriori.

Akan tetapi dengan kelemahan yang dimiliki Algoritma Apriori, bukan
berarti bahwa Algoritma FP-Growth lebil unggul dibanding Algoritma Apriori.
Algoritma Apriori bekerja dengan baik dengan database yang besar, sedangkan

Algoritma FP-Growth tidak bekerja dengan baik (Kotsiantis & Dimitris, 2006).



Salah satu keuntungan dari Algoritma Apriori yaitu mudah dipelajari dan
sederhana, membuat Algoritma Apriori yang banyak digunakan dan dikembangkan
oleh para peneliti (Anggraeni, 2014). Modifikasi yang dilakukan dalam penelitian
ini adalah dengan cara melakukan Pereduksian database. Setiap kali Algoritma
Apriori melakukan perulangan scan database, data transaksi yang discan akan
dikurangi sesuai dengan jumlah perulangan. Pereduksian database ini bertujuan
untuk mengurangi jumlah data yang di scan sehingga waktu proses bisa berkurang.

Berdasarkan penelitian yang telah dilakukan maka topik pada penelitian ini
adalah “Perbandingan Algoritma Apriori Dengan Praproses Dan Algoritma FP-

Growth Dalam pembuatan Pola Data Pada Metode Asosiasi”.

1.3 Rumusan Masalah

Pertanyaan penelitian dari penelitian tugas akhir ini adalah sebagai berikut:

1. Bagaimana cara menerapkan Algoritma FP-Growth dan Algoritma Apriori
untuk mencari pola data yang aturan asosiasi?

2. Bagaimana cara menerapkan praprocessing data pada Algoritma Apriori?

3. Apakah Algoritma Apriori dengan praprocess data dibandingkan dengan
Algoritma FP-Growth dan Algoritma Apriori bisa lebih efisien dalam

penggunaan waktu dan memori?

Maka rumusan masalah penelitian ini adalah “Apakah dengan menerapkan
praproses data terhadap Algoritma Apriori bisa membuatnya lebih optimal

dibandingkan dengan Algoritma FP-Growth”



1.4

1.5

Tujuan Penelitian

Tujuan dilakukannya penelitian adalah sebagai berikut:

Menerapkan Algoritma Apriori dan Algoritma FP-Growth untuk pencarian
aturan asosiasi dalam perangkat lunak.

Menerapkan preprocessing terhadap Algoritma Apriori dalam pencarian
kandidat pola data frekuen.

Mengetahui apakah dengan menerapkan praprocess data pada Algoritma
Apriori bisa membuatnya lebih efisien dari Algoritma FP-Growth dan

Algoritma Apriori dalam penggunaan memori dan waktu.

Manfaat Penelitian

Manfaat yang dapat diperoleh dari penelitian ini adalah sebagai berikut :
Dapat mengetahui perbedaan Algoritma Apriori dan Algoritma FP-Growth
dalam pencarian pola data pada aturan asosiasi.

Hasil penelitian diharapkan dapat memberikan manfaat bagi pengembangan
perangkat lunak aturan asosiasi;

User dapat memanfaatkan perangkat lunak yang telah dibangun dengan
Algoritma Apriori dan Algoritma FP-Growth dalam pencarian pola data

untuk membuat strategi pemasaran..



1.6

1.7

Batasan Masalah

Batasan masalah pada penelitian ini adalah sebagai berikut :

Sample data yang digunakan pada penelitian adalah data transaksi distribusi
dari CV. Sukses Inti Prima;

Data yang diolah terdiri dari 2 kolom, yaitu ID transaksi dan ID barang.
Data yang diolah berupa data sql;

Bahasa program yang digunakan untuk pembuatan software adalah Java
dan SQL;

Perbandingan yang dilakukan adalah perbandingan waktu dan memori yang

dibutunkan algoritma untuk pencarian pola data aturan asosiasi..

Sistematika Penulisan

BAB | PENDAHULUAN

Bab ini akan membahas latar belakang tugas akhir, rumusan masalah,
tujuan, dan manfaat penelitian, batasan masalah, metodologi penelitian, dan

sistematika penulisan.

BAB Il KAJIAN LITERATUR

Pada bab ini akan dibahas semua dasar-dasar teori yang digunakan dimulai
dari informasi mengenai domain dan tentang metode yang akan digunakan

dalam penelitian.



BAB Il METODOLOGI PENELITIAN

Bab ini membahas dibahas mengenai unit penelitian, tahapan yang akan
dilaksanankan pada penelitian, tahapan proses secara umum, metode
pengembangan perangkat lunak, Teknik pengujian dan manajemen proyek

penelitian.

BAB IV PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK

Bab ini membahas perancangan dan lingkungan implementasi, analisis dari
masalah yang dihadapi dalam penelitian serta perancangan perangkat lunak
untuk pencarian pola data yang akurat dengan menggunakan Algoritma FP-

Growth dan Algoritma Apriori yang dimodifikasi sebagai alat penelitian.

BAB V HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN

Bab ini membahas implementasi dari hasil analisis dan perancangan yang
telah dilakukan sebelumnya. Hasil analisis berupa kesimpulan yang
diperoleh dari penelitian. Melakukan pengujian perangkat lunak serta

pengujian data penelitian.

BAB VI KESIMPULAN DAN SARAN

Bab ini berisi semua kesimpulan dari uraian-uraian yang telah dibahas
sebelumnya, dan saran vyang diharapkan dapat berguna  untuk

pengembangan penelitian lebin lanjut.



1.8 Kesimpulan

Penelitian tentang Perbandingan Algoritma Apriori Termodifikasi Dengan
Algoritma FP-Growth Dalam Pembuatan Pola Data Pada Metode Asosiasi.
Tujuannya adalah mengembangkan perangkat lunak untuk melakukan pencarian

pola data dengan 2 macam algoritma, yaitu Apriori dan FP-Growth.
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