
i 
 

Perbandingan Metode Pengukuran Jarak pada Algoritma 

Klasifikasi k-Nearest Neighbor dengan Dataset Titanic 
 

Diajukan Sebagai Syarat Untuk Menyelesaikan 

Pendidkan Program Strata-1 Pada 

Jurursan Teknik Informatika  

 

 

 

 

 

 

Oleh : 

Rizqi Septian Dwinanda 

NIM : 09021281520109 

Jurusan Teknik Informatika 

FAKULTAS ILMU KOMPUTER UNIVERSITAS SRIWIJAYA 

2021 

 

 

 

 

 

 

 



ii 
 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 



iii 
 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 



iv 
 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 



v 
 

Motto :  

● Do it. If it's doesn't work, just leave  

  

  

  

  

  

  

  

  

  

  

  

  

  

 

 

 

   

Kupersembahkan karya tulis ini kepada :  

• Orang tuaku tercinta  

• Saudaraku 

• Sahabat dan teman seperjuanganku   

• Jurusan Teknik Informatika 

• Fakultas Ilmu Komputer   

• Universitas Sriwijaya 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 



vi 
 

COMPARSION OF DISTANCE MEASUREMENT METHODS ON K-

NEARSET NEIGHBOR CLASSIFICATION ALGORITHM WITH 

DATASET TITANIC 

 

By : 

 

Rizqi Septian Dwinanda 

NIM : 09021281520109 

ABSTRACT 

 

K-Nearest Neighbor algorithm is a classification algorithm that can be used 

to classify a data with good result. one of them is to classify the titanic dataset. The 

quality of the classification result of the k - Nearest Neighbor is very dependent on 

the distance between object and value of k specified, so the selection of method for 

distance measurement determines the result of classification.in this research a 

comparison of several methods of measuring distances, including Manhattan 

distance, Euclidean distance and Chebyshev distance were examined to see distance 

measurement methods that can be used optimally on the k - Nearest Neighbor 

algorithm with the predefined titanic dataset. This study produces a classification 

value with the highest accuracy in the Chebyshev distance method with an average 

accuracy of 58.89%. Meanwhile, for the measurement of the distance, the 

Manhattan distance with an average value of 54.60% and the Euclidean distance 

with an average value of 52.95%. 

Keyword : Classification, Distance measurement, Manhattan Distance, Euclidean 

Distance, Chebyshev Distance. 
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Perbandingan Metode Pengukuran Jarak pada Algoritma Klasifikasi k-

Nearest Neighbor dengan Dataset Titanic 

 

Oleh : 

 

Rizqi Septian Dwinanda 

NIM : 09021281520109 

ABSTRAK 

Algoritma k – Nearest Neighbor merupakan salah satu algoritma klasifikasi 

yang dapat digunakan untuk mengklasifikasi suatu data dengan hasil yang cukup 

baik, salah satunya untuk mengklasifikasi dataset titanic. Kualitas hasil keluaran 

klasifikasi algoritma k – Nearest Neighbor sangat bergantung pada jarak kedekatan 

antar objek dan nilai dari k yang ditetapkan, maka pemilihan metode untuk 

perhitungan jarak akan menentukan hasil dari pengklasifikasian. Pada penelitian 

ini, dilakukan perbandingan beberapa metode pengukuran jarak antara lain 

Manhattan distance, Euclidean distance, dan Chebyshev distance untuk melihat 

metode pengukuran jarak yang dapat bekerja dengan optimal pada algoritma k- 

Nearest Neighbor dengan dataset titanic yang sudah ditetapkan sebelumnya. 

Penelitian ini menghasilkan nilai klasifikasi dengan akurasi tertinggi pada metode 

Chebyshev distance yaitu  dengan rata-rata  akurasi sebesar 58,89% sedangkan 

untuk pengukuran jarak Manhattan distance dengan rata-rata sebesar 54,60% dan 

Euclidean distance dengan nilai rata-rata  52,95%. 

Kata kunci : Klasifikasi, Pengukuran Jarak, Manhattan Distance, Euclidean 

Distance, Chebyshev Distance. 
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BAB I 

PENDAHULUAN 

 

1.1 Pendahuluan 

Pada bab ini memberikan penjelasan umum tentang latar belakang 

masalah, rumusan masalah, tujuan, manfaat penelitian, batasan masalah, dan 

sistematika penulisan.  

Pendahuluan dimulai dengan memberikan penjelasan mengenai 

perkembangan data, teknik klasifikasi, penelitian terkait dengan algoritma k-

Nearest Neighbor serta metode-metode pengukuran jarak yang nantinya akan 

dibandingkan hasil perhitungan pada algoritma k-Nearest Neighbor. 

1.2 Latar Belakang Masalah 

Data mining merupakan suatu bidang ilmu yang menggunakan teknik 

dengan memanfaatkan data lama untuk mendapatkan suatu informasi 

pengetahuan yang baru (Binabar & Ivandari, 2017). Data mining lebih unggul 

untuk teknik pengolahan data dikarenakan data mining akan memecahkan 

masalah dengan menganalisis data yang telah ada dalam basis data (Rohman, 

2015). Dalam proses data mining, terdapat data supervised dan unsupervised 

dimana data supervised ditandai dengan adanya label, sementara data 

unsupervised tidak memiliki label data.  
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Teknik klasifikasi yang merupakan salah satu fungsi utama data mining, 

dapat digunakan untuk proses pengelompokkan data dari data yang telah ada 

dengan menggunakan data berlabel atau data supervised. Teknik klasifikasi 

sangat cocok untuk diterapkan pada dataset yang memiliki variabel target, dan 

algoritma ini juga memiliki akurasi yang tinggi. Sementara itu Clustering adalah 

salah satu alat bantu pada data mining yang bertujuan mengelompokkan objek-

objek ke dalam cluster - cluster. Cluster adalah sekumpulan objek - objek data 

yang similar satu sama lain dalam cluster yang sama dan disimilar terhadap 

objek-objek yang berbeda cluster (Defiyanti, 2017) 

 Algoritma k-Nearest Neighbor melakukan klasifikasi terhadap objek 

berdasarkan data latih  yang menggunakan jarak terdekat atau kemiripan 

terhadap objek tersebut (Wahyono, Trisna, Sariwening, Fajar, & Wijayanto, 

2020). Algoritma k-Nearest Neighbor menggunakan pendekatan supervised 

learning dimana data yang digunakan merupakan data berlabel. Algoritma k-

Nearest Neighbor memiliki keunggulan yaitu paling umum, paling sederhana 

dan non parametrik yang tidak mendasarkan pada distribusi data tertentu 

(Ekinci, Acun, & Omurca, 2018), sehingga algoritma ini cocok untuk digunakan 

pada dataset titanic pada penelitian ini.  

Salah satu komponen esensial dari algoritma k-Nearest Neighbor adalah 

perhitungan jarak, dimana perhitungan jarak suatu data akan digunakan untuk 

mencocokan antara data hasil pelatihan dengan data baru sebagai pembanding 

(Wahyono et al., 2020). Perhitungan distance digunakan untuk melakukan 

pembobotan pada suatu data agar data tersebut bisa ditempatkan berdasarkan 
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kelas yang mempunyai bobot paling mendekati. Perhitungan distance 

mempunyai arti penting, yaitu jika hasil pembobotan jarak tersebut mempunyai 

selisih tertentu terhadap nilai data latih, maka hasil dari perhitungan distance 

tersebut bisa berubah. Pada  perhitungan nilai jarak di algoritma k-Nearest 

Neighbor Euclidean distance umumnya paling banyak digunakan dalam 

penelitian, meskipun algoritma k-Nearest Neighbor salah satu kelemahan dari 

algoritma k-Nearest Neighbor adalah nilai k yang bias. Nilai k menyatakan 

berapa banyak jumlah neighbor atau data yang terdekat dengan suatu objek. 

Jumlah neighbor yang berbeda tentu akan mempengaruhi hasil klasifikasi 

terhadap satu objek (Angreni, Adisasmita, & Ramli, 2018). Adapun cara untuk 

mendapatkan nilai k yang optimal adalah dengan menyesuaikan metode 

pengukuran jarak antar neighbor terdekat. Pada penelitian (Latifah, 2015), 

dilakukan perhitungan jarak menggunakan algoritma Manhattan distance untuk 

menentukan pemenang lelang, dan di dapatkan hasil akurasi sebesar 86%, 

sementara pada penelitian (Wahyono et al., 2020) dilakukan perbandingan 

pengukuran jarak antara Euclidean distance, Manhattan distance, minkowski 

distance dan chebycev distance untuk mengklasifikasi data tekstual dan di 

dapatkan hasil masing-masing sebesar 79%, 59%, 79%, dan 76%. Hal ini 

membuktikan adanya pengaruh tertentu perhitungan nilai jarak data terhadap 

suatu algoritma.  untuk itulah penelitian ini dilakukan untuk mencari metode 

pengukuran jarak antar distance yaitu Manhattan distance, Euclidean distance 

dan minkowski distance terhadap dataset yang ditentukan untuk mengetahui 

metode mana yang paling optimal untuk jenis dataset titanic. 
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1.3 Rumusan Masalah 

Berdasarkan latar belakang yang dikemukakan diatas, rumusan masalah 

yang dibahas dalam penelitian ini adalah mengenai metode pengukuran jarak 

apa yang dapat bekerja paling optimal untuk algoritma k-Nearest Neighbor jika 

digunakan untuk klasifikasi dataset titanic. 

Untuk menyelesaikan permasalahan yang disebutkan diatas, maka dalam 

penelitian ini dibagi dalam beberapa research question, yaitu sebagai berikut. 

1. Apakah pengaruh dari perbandingan metode pengukuran jarak yang  

     dilakukan terhadap algoritma klasifikasi k-Nearest Neighbor? 

 2. Bagaimana perbandingan hasil klasifikasi algoritma k-Nearest Neighbor 

     jika menggunakan metode pengukuran jarak yang berbeda-beda? 

1.4 Tujuan Penelitian 

Tujuan dilakukanya penelitian Tugas Akhir ini adalah sebagai berikut. 

1. Mengetahui pengaruh perbandingan metode pengukuran jarak  yang 

dilakukan untuk mengklasifikasi dataset titanic dengan menggunakan 

algoritma k-Nearest Neighbor. 

2. Mengetahui perbedaan perbandingan hasil klasifikasi algoritma k-Nearest 

Neighbor terhadap data yang ditentukan jika dilakukan  pengukuran 

jarak dengan metode yang berbeda-beda. 

1.5 Manfaat Penelitian 

 Manfaat yang didapat dari penelitian Tugas Akhir ini adalah sebagai   

 berikut. 
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1. Memahami cara kerja algoritma k-Nearest Neighbor untuk 

mengklasifikasi dataset titanic dengan metode pengukuran jarak yang 

berbeda-beda. 

2. Mengetahui metode pengukuran jarak yang paling optimal untuk 

digunakan dalam teknik klasifikasi algoritma k-Nearest Neighbor pada 

dataset titanic. 

1.6 Batasan Masalah 

 Batasan masalah pada penelitian Tugas Akhir ini adalah sebagai berikut. 

1. Penelitian menggunakan 3 metode pengukuran jarak yaitu Euclidean,    

Chebyshev, dan Manhattan. 

2.  Data yang dijadikan objek penelitian diambil dari dataset open source 

yang diunduh dari situs kaggle. 

1.7 Sistematika Penulisan 

 Sistematika penulisan penelitian Tugas Akhir ini adalah sebagai berikut. 

BAB I.   PENDAHULUAN 

 Pada bab pendahuluan akan dijelaskan mengenai latar belakang, 

rumusan masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah, 

dan sistematika penulisan 

BAB II.   KAJIAN LITERATUR 

 Pada bab ini akan dibahas dasar-dasar teori yang digunakan dalam 

penulisan yang berdasarkan jurnal, buku, maupun artikel yang berkaitan 

dengan penelitian. 
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BAB III.   METODOLOGI PENELITIAN 

  Dalam bab ini akan dijelaskan yang dilakukan dalam penelitian ini. 

Tiap tahap akan dijelaskan secara rinci sehingga membentuk sebuah 

kerangka kerja termasuk perancangan manajemen proyek pada 

pelaksanaan penelitian yang akan ditulis pada bagian akhir bab ini. 

1.8 Kesimpulan 

 Penelitian mengenai perbandingan metode pencarian jarak pada 

 algoritma k–Nearest Neighbor untuk mengklasifikasi dataset titanic 

 dilakukan bertujuan untuk menjawab rumusan masalah dan menggali 

 potensi terhadap algoritma k-Nearest Neighbor untuk dikembangkan agar 

 dapat ditemukan gabungan teknik pencarian terhadap algoritma yang tepat 

 yang dapat meningkatkan hasil performa pengklasifikasian algoritma k-

 Nearest Neighbor. 
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