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CROSS VALIDATION IN GROUPING TYPES OF CANS USING THE
DECISION TREE METHOD

By:

MEGAWATI
08011181621078

ABSTRACT

Cans are storage places for food and non-food items made of aluminum. Canned
waste is difficult to decompose on the ground so that a recycling process needs to
be carried out so that it does not cause problems for the environment. The process
of grouping the cans is the initial process in recycling. This study classifies cans
based on RGB images using the Decision Tree. The decision tree explains the
effect of attributes by depicting trees. The data consisted of 250 samples of cans
given treatment factors in the form of one lighting angle, one type of light lamp,
and two conveyor belt speeds. Delivery of treatments on the data is conveyor belt
speed 1, lamp1, angle 30° and conveyor belt speed 2, lamp 1, angle 30°.With
cross validation 5 times get 1 fold as data testing and training 4 times data tested
over and over. From the results of cross validation using the Decision Tree the
greatest accuracy rate is 75.25%.

Keywords: cans, decision tree, cross validation
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VALIDASI SILANG PENGELOMPOKKAN JENIS KALENG
MENGGUNAKAN METODE DECISION TREE

Oleh :

MEGAWATI
08011181621078

ABSTRAK

Kaleng merupakan tempat penyimpanan bahan pangan dan non-pangan yang
terbuat dari bahan alumunium. Limbah kaleng sulit terurai di tanah sehinga perlu
dilakukan proses daur ulang agar tidak menimbulkan masalah bagi lingkungan.
Proses pengelompokkan kaleng menjadi proses awal dalam daur ulang. Penelitian
ini mengklasifikasikan kaleng berdasarkan citra RGB menggunakan metode
Decision Tree. Decision Tree menjelaskan pengaruh atribut dengan
penggambaran pohon. Data terdiri dari 250 sampel kaleng yang diberikan faktor
perlakuan berupa satu sudut pencahayaan, satu jenis cahaya lampu, dan dua
kecepatan Conveyor Belt. sehingga didapatkan kombinasi perlakuan pada data
adalah kecepatan conveyor belt 1, lampul, sudut 30°, dan kecepatan conveyor belt
2, lampu 1, sudut 30°. Dengan 5-fold cross validation didapatkan 1 fold sebagai
data testing dan 4 fold data training yang diuji secara berulang. Dari hasil cross
validation dengan menggunakan Decision Tree tingkat akurasi terbesar 75.25%.

Kata kunci : kaleng, decision tree, validasi silang
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BAB |
PENDAHULUAN

1.1  Latar Belakang

Semakin berkembangnya perindustrian di era sekarang ini membuat proses
pengemasan barang menjadi hal yang sangat dibutuhkan dari segi pengawetan dan
kepraktisan. Tetapi dampak terhadap produk di dalamnya dan lingkungan juga
harus diperhatikan. Kaleng adalah salah satu tempat penyimpanan makanan,
minuman dan bahan non-pangan lainnya yang terbentuk dari alumunium atau
logam, dan merupakan salah satu bahan pengemasan yang paling banyak
digunakan dalam kehidupan sehari-hari (Cenadi,2000).

Dalam proses pengolahan limbah terdapat 3 cara yaitu reuce (pemakaian
kembali), reduce (pengurangan pemakaian) dan recycle (daur ulang). Limbah
sampah kaleng menjadi limbah yang sulit terurai di tanah, sehingga perlu
dilakukan proses recycle (daur ulang). Dalam proses daur ulang kaleng
dikelompokkan berdasarkan jenisnya yaitu kaleng tin-plate untuk makanan,
kaleng aluminium untuk minuman, dan kaleng aerosol untuk cat, parfum, serta
pengharum ruangan. Pengelompokan tersebut bisa didasari oleh teknik citra
digital. Proses teknik citra digital merupakan teknik dimana informasi didapat
melalui gambar dari hasil ekstrasi gambar menjadi nilai Red Green Blue (RGB).
Dalam pengklasifikasian objek terdapat beberapa metode yang dapat dilakukan,
pada penelitian ini dilakukan uji dengan metode yaitu Decision Tree (DT).
Konsep dasar algoritma DT adalah mengubah data menjadi pohon keputusan dan

aturan-aturan keputusan.
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Validasi Silang adalah cara untuk menguji suatu model, salah satu proses
dalam validasi silang adalah K-fold cross validation. K-fold cross validation
merupakan salah satu metode dimana data dibagi n — data dan dilakukan
pengujian secara silang dan acak yang dilakukan berulang sehingga dapat
diketahui rata-rata keberhasilan suatu data. Menurut Sofia,dkk (2018) yang
mengimplementasikan Fuzzy Decision Tree untuk memprediksikan gagal ginjal
kronis dengan K-fold Cross Validation didapatkan akurasi tertinggi adalah
98,28% dengan (K=6) dan 6 atribut yang memiliki pengaruh terbesar dari 11
atribut yang digunakan.

Menurut Pangestika (2019) bahwa penerapan metode Fuzzy Naive Bayes
dalam mengelompokkan jenis kaleng berdasarkan RGB dengan komposisi
perbandingan data training dan data testing digunakan 3 komposisi yakni, 30% :
70%, 50% : 50%, dan 70% : 30% didapakan tingkat akurasi tertinggi sebesar 64%
pada komposisi pertama yaitu 30% data training dan 70% data testing. Menurut
Sari (2020) yang menerapkan validasi silang dalam mengklasifikasikan jenis
kaleng dengan citra RGB menggunakan Metode Fuzzy Naive Bayes dengan K-
Fold cross Validatio (K=10) didapatkan akurasi tertinggi adalah 74.64% pada
data kecepatan conveyor belt 1, lampu1, sudut 90°.

Dari penelitian sebelumnya hasil dengan melakukan perbandingan
komposisi memiliki akurasi yang masih kecil daripada menggunakan K-Fold
cross Validation. Sehingga pada penelitian kali ini akan dilakukan perbandingan

tingkat akurasi DT dengan K-Fold cross validation.
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1.2

1.3

Rumusan Masalah

Rumusan masalah pada penelitian ini adalah :

1. Bagaimana pengelompokan jenis kaleng berdasarkan citra RGB
dengan metode K-fold cross validation terhadap metode DT?

2.  Bagaimana hasil pengelompokkan jenis kaleng berdasarkan citra RGB

dengan metode DT?

Pembatasan Masalah

Pembatasan masalah pada penelitian ini adalah:

1.  Sampel yang digunakan dibatasi sebanyak 250 kaleng yang terdiri dari
74 kaleng tin plate, 83 kaleng alumunium, dan 93 kaleng aerosol
dengan posisi foto tiap kaleng yaitu depan, belakang dan samping.

2.  Faktor-faktor yang mempengaruhi hasil foto pada penelitian ini adalah
kecepatan Conveyor Belt, pencahayaan lampu dan sudut pencahayaan
lampu.

3. kecepatan Conveyor Belt terbagi 2 yaitu kecepatan 1 sebesar
0.181ml/s dan kecepatan 2 sebesar 0.086 m/s.

4. Sudut yang di gunakan dalam pengambilan foto kaleng adalah 30°.
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1.5

Tujuan Penelitian

1.

Mengaplikasikan metode DT untuk mengelompokkan jenis kaleng

berdasarkan citra RGB menggunakan metode validasi silang K-Fold.

2. Mengetahui perbandingan tingkat akurasi tertinggi antara metode DT.

Manfaat Penelitian

Penelitian ini diharapkan dapat memberikan manfaat, yaitu :

1.

Bagi Jurusan Matematika

Memotivasi mahasiswa lainnya untuk melakukan penelitian
menggunakan metode pengelompokkan lainnya.

Bagi Peneliti lain

Sebagai bahan referensi mengenai penerapan  tentan
mengelompokkan suatu objek berdasarkan citra RGB dengan metode

DT.
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