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ABSTRACT

Spam on Instagram is defined as comments that are unrelated to the photo or
video that is being commented on. Spam comments disrupt the flow of the
conversation, making it difficult for users to Jind information quickly and
precisely. Some ways that can be done to solve the problem of spam comments are
to classify comments based on the category of spam comments or not spam. One
method that can be used for classification is Modified K-Nearest Neighbor
(MKNN). However, the MKNN method has a weakness in processing high-
dimensional data, so a feature selection method is required to reduce the
document's number of features. The method used is Mutual Information (Ml). The
purpose of this study was to determine the performance of the MKNN
classification with MI and MKNN without using MI. The results of the test will be
compared and evaluated to see the effect of the MI feature selection method in
improving MKNN performance. The test is carried out with the input k values of
3,3, 7 and 9 and the threshold values of 0.018, 0.01 and 0.008. The test results
that have been obtained show that the MKNN method with MI has better
performance than the MKNN without MI. MI feature selection is able to reduce
the number of features in the data set thereby improving classification
performance. The difference in the increase in highest accuracy occurs when the
value of k = 3 with a threshold value of 0.018, which is 22%.

Key words: Instagram, Comments, Modified K-Nearest Neighbor, Mutual
Information, Spam.
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ABSTRACT

Spam yang terdapat pada Instagram berupa komentar yang tidak berhubungan
dengan foto atau video yang dikomentari. Komentar spam sangal mengganggu
alur diskusi schingga membuat pengguna kesulitan dalam mencari informasi
sccara ccpat dan tepat.  Bceberapa cara yang dapat dilakukan untuk mengatasi
masalah komentar spam adalah dengan mengklasifikasi komentar berdasarkan
kategori komentar spam atau bukan spam. Salah satu metode yang dapat
digunakan adalah Modified K-Nearest Neighbor (MKNN). Namun metode
MKNN memiliki kelemahan dalam memproses data yang berdimensi tinggi,
schingga dibutuhkan metode seleksi fitur untuk mengurangi jumlah fitur pada
dokumen. Metode yang digunakan adalah Mutual Information (MI). Tujuan dan
penelitian 1n1 adalah untuk mengetahui kinerja yang dihasilkan klasifikasi MKNN
dengan MI dan MKNN tanpa menggunakan MI. Hasil dari pengujian akan
dibandingkan dan di evaluasi untuk melihat pengaruh metode seleksi fitur MI
dalam meningkatkan kinerja MKNN. Pengujian dilakukan dengan nilai k
masukkan 3, 5, 7 dan 9 serta milai threshold 0,018, 0,01 dan 0,008. Hasil
pengujian yang telah didapatkan menunjukkan Metode MKNN dengan MI
memiliki kinerja yang lebih baik dibandingkan dengan MKNN tanpa MI. Seleksi
fitur Ml mampu mengurangi jumlah fitur pada dataset sehingga meningkatkan
kinerja klasifikasi. Selisih peningkatan akurasi tertinggi terjadi pada saat nilai k=3
dengan nilai threshold 0,018 yakni sebesar 22%.

Kata Kunci : Instagram, Komentar, Modified K-Nearest Neighbor, Mutual
Information, Spam.
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BAB I

PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan
Bab ini berisi tentang penjelasan poin penting yang menjadi dasar masalah
pembuatan tugas akhir. Poin penting ini meliputi latar belakang, rumusan

masalah, tujuan dan manfaat penelitian serta batasan masalah penelitian.

1.2 Latar Belakang

Instagram merupakan salah satu media sosial yang digunakan sebagai
sarana untuk mengunggah foto/gambar. Salah satu pengguna Instagram adalah
para artis/aktor Indonesia. Semakin populer artis/aktor maka semakin banyak
pengikutnya, maka semakin banyak pula komentar spam yang didapat. Banyaknya
komentar spam pada sebuah unggahan akan mengganggu alur diskusi yang
membuat pengguna kesulitan mencari informasi secara cepat dan tepat
(Chrismanto dan Lukito, 2017).

Salah satu yang dapat dilakukan untuk masalah komentar spam pada
Instagram adalah dengan pengklasifikasian komentar untuk di golongkan
berdasarkan kategori spam atau bukan spam. Metode yang dapat digunakan dalam
proses Klasifikasi teks mining yaitu Naive Bayes, Support Vector Machine, dan K-
Nearest Neighbor (Ipmawati et al., 2017).

Chrismanto dan Lukito (2017) melakukan penelitian dengan

membandingkan antara metode K-Nearest Neighbor dengan Naive Bayes untuk



klalsifikasi komentar spam di Instagram. Hasil penelitian didapatkan bahwa
metode K-Nearest Neighbor mendapatkan akurasi tertinggi pada saat nilai k=3
dengan rata-rata nilai akurasi sebesar 87,07% dan memiliki tingkat akurasi lebih
tinggi dibandingkan dengan metode Naive Bayes dengan selisih nilai akurasi
sebesar 12,67%.

Namun dari algoritma K-Nearest Neighbor memiliki kekurangan yaitu nilai
bias k, komputasi yang kompleks, keterbatasan memori, dan rentan terhadap
variabel non-informatif (Mutrofin et al., 2015). Salah satu metode perbaikan dari
K-Nearest Neighbor adalah metode Modifiied K-Nearest Neighbor. Metode
Modified K-Nearest Neighbor diperbaiki untuk meningkatkan hasil akurasi dari
metode K-Nearest Neighbor.

Rozi dan Sulistyawati (2019) melakukan penelitian dengan menggunakan
metode Modified K-Nearest Neighbor untuk mengklasifikasi berita hoax pilpres.
Pada penelitian tersebut dilakukan proses pembobotan menggunakan TF-IDF .
Hasil dari penelitian didapatkan nilai akurasi sebesar 92,30%. Pada penelitian Nur
et al. (2019) dilakukan perbandingan pada beberapa algoritma perbaikan dari K-
Nearest Neighbor untuk klasifikasi tafsir Qur’an. Didapatkan hasil penelitian
bahwa algoritma Modified K-Nearest Neighbor menghasilkan akurasi yang lebih
baik dibandingkan dengan algoritma Fuzzy K-Nearest Naighbor dan K-Nearest
Neighbor yaitu sebesar 98,12%. Sedangkan untuk algoritma Fuzzy K-Nearest
Neighbor dan K-Nearest Neighbor nilai akurasi yang didapat sebesar 88,3% dan

98,01%.



Namun dari metode Kklasifikasi dengan Modified K-Nearest Neighbor
memiliki kekurangan dimana proses klasifikasi menggunakan semua fitur yang
ada. Hal ini dapat menyebabkan kesalahan deteksi karena adanya fitur-fitur yang
tidak relevan terhadap objek. Untuk mengatasi masalah tersebut dibutuhkan
metode seleksi fitur untuk mengurangi jumlah kata yang dianggap tidak relevan
terhadap objek. Salah satu metode seleksi fitur yang bisa digunakan adalah
Mutual Information.

Ulfa et al. (2018) melakukan penelitian mengenai Kklasifikasi tweet
menggunakan Naive Bayes dan seleksi fitur Mutual Information, mendapatkan
hasil akurasi sebesar 97,9%. Untuk Klasifikasi tweet tanpa seleksi fitur
menghasilkan akurasi sebesar 96,2%. Hasil ini menunjukan bahwa penggunaan
seleksi fitur Mutual Information dapat meningkatkan nilai akurasi.

Berdasarkan hasil penelitian yang telah dibahas di atas, maka dalam
penelitian ini akan dilakukan klasifikasi untuk komentar spam pada media sosial
Instagram menggunakan algoritma Mutual Information dan Modified K-Nearest
Neighbor. Dengan metode yang diterapkan diharapkan dapat menyelesaikan

masalah terkait komentar spam pada media sosial Instagram.



1.3

Rumusan Masalah

Berdasarkan latar belakang yang telah dibahas rumusan masalah dalam

penelitian ini adalah:

1. Bagaimana melakukan Klasifikasi komentar spam pada Instagram

14

1.5

menggunakan metode Modified K-Nearest Neighbor?
Bagaimana pengaruh seleksi fitur Mutual Information terhadap hasil

klasifikasi?

Tujuan Penelitian

Tujuan dari penelitian ini adalah:

Membangun perangkat lunak yang dapat melakukan klasifikasi komentar
spam pada Instagram menggunakan metode Modified K-Nearest Neighbor
dan Modified K-Nearest Neighbor dengan seleksi fitur Mutual Information.
Mengetahui hasil kinerja dari klasifikasi komentar spam pada Instagram
menggunakan metode Modified K-Nearest Neighbor dan metode Modified
K-Nearest Neighbor dengan seleksi fitur Mutual Information.

Mengetahui pengaruh seleksi fitur Mutual Information terhadap klasifikasi

menggunakan metode Modified K-Nearest Neighbor.

Manfaat Penelitian
Manfaat yang dihasilkan dari penelitian ini adalah:
Hasil penelitian dapat dijadikan sebagai rujukan untuk penelitian yang

relevan.



1.6

1.7

Memperoleh informasi mengenai hasil Klasifikasi komentar spam
menggunakan metode Modified K-Nearest Neighbor dan metode Modified

K-Nearest Neighbor dengan seleksi fitur Mutual Information.

Batasan Masalah

Batasan masalah dalam penelitian ini adalah:

Menggunakan data dari 5 akun Instagram artis/aktor Indonesia yang
memiliki pengikut lebih dari 10 juta.

Menggunakan 250 data komentar bahasa Indonesia.

Data yang dipakai merupakan komentar spam yang berupa komentar online
shop, peninggi badan, pemutih, penambah berat badan, penurun berat badan,
link website dan lain sebagainya.

Menggunakan 2 kelas yaitu spam dan bukan spam.

Pengujian menggunakan 3 nilai ambang batas/threshold.

Kriteria nilai k yang digunakan untuk klasifikasi MKNN adalah 3, 5, 7, 9.

Sistematika Penulisan

Sistimatika penulisan tugas akhir penelitian adalah sebagai berikut :

BAB I. PENDAHULUAN

Pada bab ini membahas hal utama dalam melandasi pengembangan

perangkat lunak yang terdiri dari latar belakang, rumusan masalah, tujuan

penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah dan bagaimanan penulisan

sistematika yang baik.



BAB Il. KAJIAN LITERATUR

Pada bab ini membahas landasan teori yang akan menjadi dasar dalam
penelitian ini, seperti definisi Instagram, komentar spam, algoritma Modified K-
Nearest Neighbor, Mutual Information dan beberapa teori yang berkaitan denagn
penelitian.
BAB Il1l. METODOLOGI PENELITIAN

Pada bab ini berisi tentang tahapan yang akan dilakukan dalam penelitian
tugas akhir. Tahapan ini berisi tentang rincian metode yang akan digunakan dalam
penelitian, pengumpulan dan analisa data, serta membahas rancangan sistem yang
dikembangkan. Tahapan ini dibuat dengan mengacu pada suatu kerangka kerja.
BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK

Bab ini berisi tentang analisis proses pengolahan dan perhitungan data,
analisis perangkat lunak, perancangan dan pengembangan perangkat lunak, dan
hasil pengujian dari perangkat lunak.
BAB V. HASIL DAN ANALISA PENELITIAN

Pada bab ini dilakukan penyajian hasil pengujian berdasarkan langkah-

langkah yang telah dirancang sebelumnya. Analisis hasilnya disertakan sebagai
basis dari kesimpulan yang diambil dalam penelitian ini.
BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN

Pada bab ini berisi kesimpulan keseluruhan dari penelitian ini dan juga
berisi saran-saran yang diharapkan dapat berguna dalam pengembangan perangkat

lunak selanjutnya.



1.8 Kesimpulan
Dari hasil pembahasan yang telah dijabarkan pada setiap pokok pikiran,
penelitian akan dilakukan dengan metode yang ditentukan serta sistematika

penulisan yang baik dan benar.
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