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ABSTRACT

Design and Implementation Of Simple Human Face Recognition
Model Using MobileNetV2 and ShuffleNetV2 Methods

Muhammad Syafiq Prayuda (09011381722089)
Departement of Computer Engineering, Faculty of Computer Science,
Sriwijaya University
Email: syafigprayuda@gmail.com

ABSTRACT

Face recognition is one of the biometric recognition techniques. The
technique of recognizing someone is done by utilizing a facial image which is then
measured using mathematical calculations so that it can finally be recognized by
the system. The face is also something that is definitely owned by humans and is
also a factor to distinguish between humans from one another. Some systems use

faces as objects for facial recognition systems and others. This study focuses on
simple human face recognition using the MobileNetV?2 and ShuffleNetV2 methods.
Experiments were carried out with several different parameters ranging from Batch
Size 16,32, and 64. In addition, several learning rates were used from 10e-5 to 10e-
3. results Based on the results obtained from the tests that have been carried out,
the ShuffleNetV2 method obtains results and accuracy of 86.90% and loss of
0.43%. and for GPU performance, the average performance when tuning is 20%

Keyword : Face recognition, MobileNetV2, ShuffleNetV2
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ABSTRAK

Perancangan Dan Implementasi Model Rekognisi Wajah Manusia

Sederhana Menggunakan Metode MobileNetV2 Dan ShuffleNetV2

Muhammad Syafiq Prayuda (09011381722089)
Jurusan Sistem Komputer, Fakultas Ilmu Komputer, Universitas Sriwijaya
Email: syafigprayuda@gmail.com

ABSTRAK

Rekognisi wajah adalah salah satu teknik pengenalan yang dilakukan secara
biometrik. Teknik pengenalan ini dilakukan dengan memanfaatkan gambar dari
wajah seseorang yang kemudian diukur menggunakan perhitungan matematis
sehingga akhirnya dapat dikenali oleh sistem. Wajah juga merupakan suatu yang
pasti dimiliki oleh manusia dan juga menjadi faktor untuk membedakan antara
manusia satu dengan yang lainnya. Beberapa sistem yang menggunakan wajah
sebagai objek untuk sistem pengenalan wajah dan lainnya. Pada penelitian ini
berfokus pada rekognisi wajah manusia sederhana dengan menggunakan metode
MobileNetV2 dan ShuffleNetV2. Percobaan yang dilakukan dengan beberapa
parameter yang berbeda mulai dari Batch Size 16,32, dan 64. Selain itu juga
menggunakan beberapa learning rate 10e-5 sampai 10e-3. Berdasarkan hasil yang
didapatkan dari pengujian yang telah dilakukan, metode ShuffleNetV2 mendapatkan
hasil dan akurasi sebesar 86.90% dan loss 0.43%. dan untuk performa GPU
mendapatkan rata-rata performa pada saat tuning sebesar 20%

Kata kunci : rekognisi wajah, MobileNetV2, ShuffleNetV2
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BAB I
PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang

Face recognition adalah salah satu teknik pengenalan yang dilakukan secara
biometrik. Teknik pengenalan ini dilakukan dengan memanfaatkan gambar dari
wajah seseorang yang kemudian diukur menggunakan perhitungan matematis
sehingga akhirnya dapat dikenali oleh sistem. Teknik pengenalan ini dianggap
sebagai salah satu aplikasi analisis dan pemrosesan gambar yang paling sukses
dalam beberapa tahun belakangan ini [1].

Teknik yang digunakan telah terbukti dan telah banyak digunakan dalam
penelitian sebelumnya dalam melakukan pengenalan wajah. Pada laporan ini
dilakukan pengenalan wajah menggunakan arsitektur ShuffleNetV2 untuk
meningkatkan kemampuan jaringan dalam mendeteksi dan mengenali wajah secara
realtime [2].

ShuffleNet adalah arsitektur Convolutional Neural Network (CNN) yang
sangat efisien pada proses komputasi [5]. Hal ini dikarenakan ShuffleNet mampu
memuat lebih banyak saluran peta fitur yang dapat membantu dalam memproses
lebih banyak informasi yang penting. Arsitektur ini melibatkan dua operasi baru,
yaitu grup pointwise konvolusi dan saluran acak. Konvolusi kelompok memiliki
tujuan untuk mendistribusikan konvolusi lebih banyak kepada GPU yang berbeda
agar dapat melakukan operasi secara paralel, seperti arsitektur lain yang pernah
digunakan sebelumnya seperti ResNeX? [7,8,11], dan DeepRoots [10], dan Xception
[9].

MobileNetV2 berfungsi untuk meningkatkan kinerja model seluler dalam
melakukan tugas yang banyak dan juga meningkatkan tolak ukur serta spekrum dari
beberapa spektrum ukuran model berbeda. Didasarkan pada struktur residu terbalik
dimana koneksi pintar berada di antara lapisan bottleneck yang tipis. Lapisan
ekspansi menengah kovolusi mendalam yang ringan untuk memfilter sebagai
sumber non-linieritas [7]. Model MobileNetV?2 residual terbalik dan struktur

bottleneck linier diperkenalkan atas dasar model MobileNet, yang tidak hanya



meningkatkan kecepatan model jaringan syaraf, tetapi juga mengurangi
kompleksitas jaringan syaraf.

Penelitian ini akan mengimplementasikan MobileNetV2 dan ShuffleNetV2
untuk melakukan rekognisi wajah manusia. Metodenya yaitu menggunakan
MobileNetV2 dan ShuffleNetV2. Sudah banyak metode yang digunakan untuk
mengenali wajah, akan tetapi versi yang lama dari MobileNet dan ShuffleNet
sebelumnya masih memiliki kekurangan. Untuk itu penulis menggunakan versi

yang baru dari MobileNet dan ShuffleNet, yaitu MobileNetV2 dan ShuffleNet V2.

1.2 Perumusan Masalah
Berdasarkan penjelasan yang telah diuraikan pada bagian latar belakang,
maka ditarik rumusan masalah yaitu:
1. Bagaimana merancang model rekognisi wajah manusia sederhana dengan
menggunakan metode MobileNetV2 dan ShuffleNetV?2.
2. Bagaimana mengimplementasikan model rekognisi wajah manusia

sederhana dengan menggunakan metode MobileNetV2 dan ShuffleNetV2.

1.3 Batasan Masalah
Beberapa batasan masalah dalam perancangan sistem pada penelitian ini
adalah :
1. Sistem yang akan dibuat hanya sebagai untuk mengenali wajah seseorang
dengan menggunakan datasheet CelebA.
2. Metode yang digunakan pada penelitian ini adalah MobileNetV2 dan
ShuffleNet V2.

1.4 Tujuan
Adapun pada penelitian ini memiliki tujuan sebagai berikut :
1. Mengimplementasikan metode MobileNetV2 dan ShuffleNetV2 untuk
mengolah dataset agar dapat mengenali wajah.
2. Membandingkan performa MobileNetV2 dan ShuffleNetV2 sebagai

perbandingan antar dua metode yang berbeda.



1.5 Metodologi Penelitian
Metodologi yang digunakan dalam tugas akhir ini akan melewati beberapa

tahapan sebagai berikut :

1.5.1 Perumusan masalah
Pada tahap ini menetukan pokok permasalahan mengenai pengenalan wajah
dengan merancang serta mengimplementasikan sistem pengenalan wajah

menggunakan MobileNetV2 dan ShuffleNetV2.

1.5.2 Literatur
Pada tahap ini menjelaskan dasar teori yang menunjang pembahasan dari

penelitian ini.

1.5.3 Perancangan
Pada tahap ini berisi rancangan proses dilakukannya penelitian berdasarkan

rumusan masalah dan literatur yang digunakan.

1.5.4 Pengujian
Pada tahap ini dilakukan dengan pengujian terhadap yang sesuai dengan

rancangan.

1.5.5 Analisis

Pada tahap ini merupakan hasil dari pengambilan data dan menganalisa
berdasarkan algoritma pemrograman penelitian pendeteksi wajah, serta menyajikan
data akurasi dan durasi proses testing yang dilakukan, dan hasilnya digunakan

untuk menggambarkan performa dari sistem yang digunakan pada penelitian.



1.6 Sistematika Penulisan

Sistematika penulisan yang digunakan dalam tugas akhir ini akan melewati

beberapa tahapan sebagai berikut :

BAB I

BAB 11

BAB III

BAB IV

BAB V

PENDAHULUAN
Pada bab pertama ini membahas mengenai latar belakang, tujuan
penelitian, perumusan masalah, batasan masalah, metode penelitian,

dan sistematika penulisan dari penelitian yang dilakukan.

TINJAUAN PUSTAKA

Pada bab kedua ini berisi tentang penjelasan dasar teori, konsep dan
prinsip dasar yang diperlukan untuk memecahkan masalah dalam
penelitian yang dilakukan. Dasar teori akan membahas literatur

terkait pengenalan wajah.

METODOLOGI PENELITIAN
Pada bab ketiga ini berisi tentang penjelasan bagaimana alur
penelitian yang akan dilakukan mulai dari pengambilan dataset, uji

coba, dan analisis.

HASIL DAN ANALISIS
Pada bab keempat ini berisi hasil pengujian dan analisis yang
diperoleh dari penelitian serta pembahasan terhadap hasil yang telah

dicapai, mulai dari kelebihan dan kekurangan dari penelitian yang

telah dilakukan.

KESIMPULAN
Pada bab kelima akan menarik kesimpulan terhadap analisa yang

sudah dilakukan.
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