PENERAPAN DATA MINING PADA KLASTER WILAYAH PENJUALAN
SEPEDA MOTOR MENGGUNAKAN ALGORITMA DIVISIVE

(STUDI KASUS : CV. CIKANDE MOTOR PALEMBANG)

SKRIPSI

Program Studi Sistem Informasi

Jenjang Sarjana

Oleh
M. Rizki Surya D. G
NIM 09031381419083

FAKULTAS ILMU KOMPUTER
UNIVERSITAS SRIWNAYA
MEI 2018
LEMBAR PERSETUJUAN



HALAMAN PENGESAHAN
SKRIPSI

PENERAPAN DATA MINING PADA KLASTER WILAYAH PENJUALAN
SEPEDA MOTOR MENGGUNAKAN ALGORITMA DIVISIVE

(STUDI KASUS : CV. CIKANDE MOTOR PALEMBANG)

Sebagai salah satu syarat untuk penyelesaian

Program Studi Sistem Informasi

Jenjang Sarjana
Oleh
M. Rizki Surya D. G
NIM (9031381419083
Palembang. Mei 2018
Pembimbing I, Pembimbing I,
/‘@I,—Q_" »
Dr. Ermatita, M.Kom. Ali Bardadi, M.Kom
NIP. 196709132006042001 NIP. 198806292016011201
Mengetahui,
Ketua Jurusan Sistem Informasi
) s \ \(\‘ -
Y SN, -
// \...“:’ |

LI ey
\f E}dmg Lestari Ruskan, M.T
&!Pﬂpisl 1172006042001



HALAMAN PERSETUJUAN

Telah diuji dan lulus pada :
Hari : Rabu

Tanggal : 9 Mei 2018

Tim Penguji

1. Pembimbing I : Dr. Ermatita, M.Kom —é&-

2. Pembimbing I : Ali Bardadi, M.Kom %’

3. Ketua Penguji : Endang Lestari Ruskan, M.T
4. Anggota I : Yadi Utama S.Kem., M.Kom
5. Anggota IT : Ali Ibrahim, M.T
Mengetahui
Ketua Jurusan Sistem Informasi

(I"-*.V L
s Fudang Leitsri Ruskan, M.T
" NIP 197811172006042001




HALAMAN PERSEMBAHAN

MOTTO

“Whenever something bad happens, keep calm, take a few
deep breaths and shift the focus to something positive.”

— Roy T. Bennett

“The reason a lot of people can’t find happiness is because
they don’t look for it. They allow themselves to be stuck in
the same situations. Sometimes happiness comes with the
courage to break free.”

— Ron Baratono, The Writings of Ron Baratono

“You might as well enjoy the process of living because
regardless of whether you choose to move on or stay stuck
with your grievances life will go on...”

— Latika Teotia

Skripsi ini saya persembahkan untuk:

- Allah SWT

- Kedua orang tua dan adik saya

- Teman-teman jurusan Sistem Informasi Bilingual 2014
- Dosen-dosen jurusan Sistem Informasi

- Almamater yang saya banggakan

- Sahabat-sahabat yang saya sayan






“PENERAPAN DATA MINING PADA KLASTER WILAYAH PENJUALAN
SEPEDA MOTOR MENGGUNAKAN ALGORITMA DIVISIVE

(STUDI KASUS : CV. CIKANDE MOTOR PALEMBANG)”

Oleh
M. Rizki Surya Darmawan Gumai 090313814191083

ABSTRAK

Data mining telah menjadi bagian penting dari proses penemuan pengetahuan yang
baru, baik itu di bidang kedokteran, ekonomi, keuangan, telekomunikasi, dan
berbagai bidang keilmuan yang terkait. Data mining membantu mengungkap
informasi tersembunyi dari sejumlah besar data yang berharga yang bertujuan
dalam pengenalan fakta-fakta penting, hubungan, tren-tren, dan pola-pola yang ada.

Penerapan metode data mining ini dapat menemukan pengetahuan
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APPLICATION OF DATA MINING ON CLUSTER MOTORCYCLE
SALES AREA USING DIVISIVE ALGORITHM
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ABSTRACT

Data mining has become an important part of the new knowledge discovery process,
whether in medicine, economics, finance, telecommunications, and various related
fields of science. Data mining helps uncover the hidden information of vast amounts
of valuable data aimed at identifying important facts, relationships, trends, and

patterns. Application of this method of data mining can find knowledge
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BAB |

PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang

Data mining telah menjadi bagian penting dari proses penemuan
pengetahuan yang baru, baik itu di bidang kedokteran, ekonomi, keuangan,
telekomunikasi, dan berbagai bidang keilmuan yang terkait. Data mining
membantu mengungkap informasi tersembunyi dari sejumlah besar data yang
berharga yang bertujuan dalam pengenalan fakta-fakta penting, hubungan, tren-
tren, dan pola-pola yang ada. Penerapan metode data mining ini dapat menemukan

pengetahuan yang penting dari data simulasi dan data asli (Medvedev et al., 2017).

CV. Cikande motor bergerak dibidang penjualan sepeda motor di kota
palembang. Masalah yang terjadi di perusahaan tersebut adalah perusahaan ingin
mengetahui tingkat pembelian sepeda motor pada setiap wilayah di kota
palembang. CV. Cikande motor ingin mendapat dan memperoleh sebuah hasil
analisa dari data penjualan sepeda motor yang paling banyak diminati pada setiap

wilayah di kota palembang.

Data penjualan yang sudah ada akan diolah dan dianalisis untuk mengetahui
tingkat kencenderungan pembelian sepeda motor di CV. Cikande motor. Dari
pengolahan data tersebut akan diperoleh suatu pola pembelian sepeda motor oleh
masyarakat. Untuk mengatasi hal tersebut dapat digunakan sebuah penyelesaian
dengan menggunakan teknik data mining. Data mining digunakan untuk
memberikan gambaran bagi perusahaan untuk melihat tingkat pembelian sepeda

motor di setiap wilayah di kota palembang. Data mining terdiri dari banyak



algoritma yang digunakan dalam setiap penyelesaian masalah seperti : algoritma c
4.5, k-means, support vector machines, apriori, expectation maximisation

algorithm, pagerank, k-nearest neighbors, naive bayes, divisive, agglomerative.

Pada kasus ini dilakukan sebuah penerapan data mining menggunakan
metode algoritma divisive, karena dinilai merupakan cara yang efektif untuk
mengetahui tingkat pembelian sepeda motor di setiap wilayah, karena metode ini
akan mengelompokan setiap penjualan sepeda motor di setiap wilayah kedalam
beberapa klaster yang terpisah sesuai dengan jumlah transaksi yang dilakukan di
setiap wilayah. Dari masing-masing klaster yang terbentuk akan terlihat sepeda
motor mana saja yang memiliki tingkat pembelian yang tinggi ataupun rendah di

setiap wilayah sehingga dapat digunakan dalam penyelesaian masalah diatas.

Berdasarkan uraian di atas penulis tertarik untuk mengadakan penelitian
dengan judul “PENERAPAN DATA MINING PADA KLASTER WILAYAH
PENJUALAN SEPEDA MOTOR MENGGUNAKAN ALGORITMA

DIVISIVE (STUDI KASUS : CV. CIKANDE MOTOR PALEMBANG)”.

1.2 Rumusan Masalah
Berdasarkan latar belakang diatas maka rumusan masalah ini yaitu :
Bagaimana merancang sistem yang dapat mengklastering wilayah —wilayah
penjualan sepeda motor menggunakan algoritma divisive di CV. Cikande

motor palembang.



1.3 Tujuan Penelitian
Dalam penelitian ini tujuan yang hendak dicapai penulis adalah :
1. Penerapan data mining dengan algoritma divisive terhadap penjualan
sepeda motor di CV. Cikande motor untuk mengetahui tingkat pembelian
pada setiap wilayah di kota palembang.
2. Dapat melihat wilayah-wilayah yang memiliki tingkat pembelian sepeda
motor tertinggi maupun di kota palembang untuk melakukan evaluasi
penjualan di masa mendatang.
3. Dapat menjadi tolak ukur top management untuk mengambil keputusan
di masa mendatang.
4. Top management lebih mudah mendapatkan informasi-informasi penting

untuk melakukan tindakan kedepan.

1.4 Manfaat Penelitian
Adapun manfaat dari penelitian ini adalah sebagai berikut :
1. Mempermudah top management mendapatkan informasi wilayah
wilayah penjualan kendaraan sepeda motor yang paling banyak pembeli.
2. Mempercepat top management mendapatkan informasi-informasi
penting.
3. Mendapatkan sebuah sistem klastering wilayah-wilayah penjualan

kendaraan sepeda motor di CV. Cikande motor palembang.



1.5 Batasan Masalah
Batasan masalah berdasarkan uraian permasalahan dan peluang di dalam
membangun dan menerapkan data mining untuk melakukan klaster wilayah
penjualan sepeda motor di CV. Cikande motor palembang adalah sebagai berikut ;
1. Data yang digunakan yaitu data historis penjualan sepeda motor pada
periode sebelumnya di CV. Cikande motor palembang.
2. Penerapan data mining hanya akan dilakukan pada data penjualan di CV.
Cikande motor palembang.
3. Analisis pengolahan data dilakukan dengan aplikasi pentaho atau weka

dan hasil output dapat dilihat melalui web
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