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PEMBANDINGAN ANTARA NAITVE BAYES DAN SINGLE-LAYER
PERCEPTRON UNTUK PENDETEKSIAN SPAM EMAIL

Oleh :
Muhammad Zaki Tamimy
09111402011

ABSTRAK

Permasalahan Spam pada email perlu diatasi supaya tidak menggangu kenyamanan
pengguna email. Metode paling umum untuk pendeteksian anti-spam bekerja dengan
memisahkan atau mengelompokkan isi email kemudian mempelajari sejumlah email
spam yang telah terdeteksi. Metode pendeteksian spam email yang digunakan Naive
Bayes Classifier (NB) dan Single-Layer Perceptron Classifier (SLP) dengan masing-
masing performa akurasi sebesar 88,75% dan 81,25%. Metode NB lebih tinggi sebesar
7,50% dari metode SLP dalam pendeteksian spam.

Kata kunci: Naive Bayes Classifier, Spam Email, Single-Layer Classifier.
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COMPARISON BETWEEN NAITVE BAYES AND SINGLE-LAYER
PERCEPTRON FOR SPAM EMAIL DETECTION

By :
Muhammad Zaki Tamimy
09111402011

ABSTRACT

Spam issues in e-mails need to be addressed so as not to interfere with e-mail user
convenience. The most common method for detection of anti-spam works by
separating or grouping the contents of the email and then studying a number of spam
emails that have been detected. The spam email detection method used by the Naive
Bayes Classifier (NB) and Single-Layer Perceptron Classifier (SLP) respectively have
resulted in accuracy performance of 88,75% and 81,25. The NB method is 7,50%
higher than the SLP method for spam detection.

Keyword: Naive Bayes Classifier, Spam Email, Single-Layer Classifier.
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BAB |

PENDAHULUAN

1.1  Pendahuluan

Berperan sebagai pembuka, bab ini akan menjabarkan pondasi-pondasi yang
digunakan pada penelitian. Penjelasan mengenai pembandingan pendeteksian spam
akan dimulai dari latar belakang, rumusan masalah, tujuan penelitian, manfaat

penelitian, batasan penelitian hingga ke sistematika penulisan.

1.2  Latar Belakang Masalah

Spam adalah pesan sampah atau pesan tidak diinginkan yang dikirimkan
kepada anda dengan konten dari hal-hal yang tidak penting atau tidak terkait seperti
iklan produk, penawaran jasa, atau bahkan berisi konten tidak senonoh.
Permasalahan yang disebabkan oleh spam telah meningkat sepanjang tahun.
Sebuah statistik tahun 2011 menemukan bahwa 40% dari semua email spam atau
tepatnya 15.4 triliun spam email tersebar setiap harinya dan berdampak terhadap
pengguna internet sehingga menyebabkan kerugian hingga 355 juta dolar per tahun
(Awad dan Elsoufi, 2011). Email menyediakan cara yang terbaik dalam
mengirimkan jutaan iklan bebas biaya oleh pengirim. Namun, fakta ini secara luas
dimanfaatkan oleh beberapa individu dan organisasi. Akibatnya, kotak surat
elektronik jutaan orang dipenuhi dengan semua email yang tidak diinginkan yang

juga diketahui sebagai “spam” atau “junk mail”.



Cara yang paling sederhana untuk mengatasi spam adalah dengan
memblokir email yang yang datang dari alamat IP tertentu atau dengan memfilter
judul subjek tertentu. Metode yang paling umum yang disebut sebagai pendeteksian
anti-spam bekerja dengan memisahkan atau mengelompokkan isi email kemudian
mempelajari sejumlah email spam yang telah terdeteksi. Proses ini dapat mencegah
spam masuk kedalam kotak pesan dan memperingatkan penerima tentang spam
tersebut dikemudian harinya. Aktor yang menyebarkan email yang mengandung
spam disebut sebagai spammer. Saat ini spammer menggunakan metode yang unik
untuk dapat melewati filter dengan mengirimkan spam dengan alamat acak atau
memasukkan karakter acak pada awal dan akhir subjek email unuk melewati mesin
pendeteksi anti-spam. Perilaku ini menjadi alasan mengapa masalah spam
tampaknya masih bertahan dan dengan teknik tercanggih masa kini pun tidak
memberikan cukup bukti dalam mengatasi masalah ini.

Saat ini, banyak riset yang telah dilakukan untuk mendeteksi spam dengan
menggunakan Bayesian classifier dan Single-Layer Perceptron (SLP). Marsono et
al., (2009) telah mendemonstrasikan bahwa konten klasifikasi Naive Bayes (NB)
dapat diadaptasi untuk prosesing layer-3, tanpa memerlukan perakitan ulang. James
Clatke telah berhasil menetapkan Jaringan Syaraf Tiruan (JST) yang akan
digunakan dalam proses email menuju kotak surat otomatis dan filter spam.

Metode NB dan SLP dijadikan subjek untuk perbandingan karena kedua
metode tersebut memiliki prinsip cara kerja yang berbeda. Dapat dilihat dari Naive
Bayes yang menggunakan probabilitas dan statistik dalam pendeteksian sedangkan

SLP menggunakan bobot yang disesuaikan secara bertahap per-sampel. Menurut



Awad dan Elsoufi (2011) machine learning telah dipelajari secara luas dan terdapat
banyak metode yang dapat digunakan dalam penyaringan email. Salah-satu metode
yang disebut adalah Naive Bayes dan Single-Layer Perceptron. Dalam
penelitiannya NB mendapatkan hasil akurasi yang lebih tinggi sedangkan metode
SLP dengan sifatnya yang adaptif memiliki akurasi lebih rendah, tetapi dalam
penelitian yang dilakukan oleh Konstantin Tretyakof (2004) metode SLP-lah yang
mendapatkan hasil lebih baik daripada NB, dengan SLP mendapatkan akurasi
tertinggi diantara metode lainnya. Penggunaan NB dan SLP dipertimbangkan oleh
peneliti karena kedua metode tersebut termasuk kedalam metode yang sering
dipakai dalam sistem penyaringan spam. Oleh karena itu, maka diperlukan suatu
perangkat lunak untuk pendeteksian spam dengan membandingkan metode Naive

Bayes dan Single-Layer Perceptron.

1.3  Rumusan Masalah
Permasalahan yang terjadi pada pembandingan metode pendeteksian spam
email sebagai berikut:
1. Bagaimana mengurangi jumlah pesan sampah (spam) yang masuk
kedalam inbox dengan mendeteksinya dengan metode pengklasifikasi
Bayesian dan pengklasifikasi SLP.
2. Bagaimana menentukan metode terbaik dalam mendeteksi spam yang
menghasilkan jumlah penjaringan spam tertinggi dan jumlah

terjaringnya pesan asli (ham) terendah.



1.4 Tujuan Penelitian
Tujuan penelitian ini adalah sebagai berikut:

1. Mengembangkan perangkat lunak komputer untuk pendeteksian
menggunakan pengklasifikasi Bayesian dan pengklasifikasi SLP untuk
membaca fitur yang telah disediakan.

2. Memperoleh tingkat performa dalam mendeteksi spam email
menggunakan metode pengklasifikasi Bayesian dan pengklasifikasi
SLP.

3. Menunjukkan perbandingan hasil dari dua metode yang berbeda cara

kerjanya.

15  Manfaat Penelitian
Manfaat penelitian ini adalah:
1. Dapat mendeteksi spam diantara sekumpulan email yang berisikan dari
berbagai macam konten.
2. Dapat mengetahui metode manakah yang memiliki performa terbaik
dalam mendeteksi spam
3. Hasil penelitian dapat digunakan sebagai acuan untuk penelitian-

penelitian pendeteksi spam email selanjutnya.

1.6 Batasan Masalah
Batasan masalah dalam penelitian tugas akhir ini adalah:

1. Pesan email akan diklasifikasikan kedalam spam dan ham.



2. Pendeteksian akan dilakukan dalam kata-kata didalam email. Tidak
meliputi attachment dan gambar didalamnya

3. Urutan pembelajarannya akan menggunakan sekumpulan dataset
offline tangan kedua dari website pada alamxat berikut
http://csmining.org/index.php/spam-email-datasets-.html.

4. Jumlah dataset yang digunakan adalah sebanyak 200 email dengan
perbandingan 1:1 antara spam dan ham.

5. Riset yang dimaksud akan dikembangkan menggunakan bahasa

pemprograman Java.

1.7  Sistematika Penulisan
Sistematika penulisan laporan tugas akhir ini adalah sebagai berikut :
BAB |I. PENDAHULUAN
Bab ke 1 berisi penjelasan mengenai latar belakang, rumusan
masalah, tujuan, manfaat, batasan masalah, metodologi penelitian,
metode pengembangan perangkat lunak dan sistematika penulisan.
BAB Il. KAJIAN LITERATUR
Bab ke 2 menguraikan dasar-dasar teori yang digunakan
pada penelitian, seperti Electronic Mail, Pre-Processing, Bayesian
Classifier, Jaringan Syaraf Tiruan, pengembangan perangkat lunak,
desain model, bahasa pemrograman Java.

BAB IIl. METODOLOGI PENELITIAN



1.8

Bab ke 3 berisi analisis serta perancangan terhadap
penggunaan algoritma Bayesian dan SLP dalam melakukan
pelatihan dan pengenalan pada sampel email yang dikembangkan
untuk pembanding dalam perangkat lunak pendeteksian spam.

BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK

Bab ke 4 membahas mengenai lingkungan implementasi
algoritma Bayesian dan SLP dalam melakukan pelatihan dan
pengenalan pada sampel email serta implementasi program dan
pengujian.

BAB V. HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN

Bab ke 5 berisi kesimpulan dari semua uraian-uraian pada

bab - bab sebelumnya dan saran untuk penelitian selanjutnya.
BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN

Bab ke 6 berisi kesimpulan dari semua uraian-uraian pada

bab-bab sebelumnya dan juga berisi saran-saran yang diharapkan

berguna dalam pembandingan pendeteksi spam ini.

Kesimpulan

Penelitian yang bertajuk Pembandingan antara Naive Bayes dan Single-Layer

Perceptron untuk pendeteksian spam email berlatar belakang keingin tahuan atas

tingkat kualitas metode dalam mendeteksi spam. Dibatasi dataset offline, penelitian

diharapkan menunjukkan performa dari metode yang digunakan sehingga

menghasilkan bahan kajian untuk metode terbaik.
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