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ABSTRACT

The KNN (K-Nearest Neighbor) method is a classification technique that
relies on concepts between data to predict new data classes. KNN has a variation
of the method namely, LMKNN (Local Mean Based K-Nearest Neighbor) by using
the average of several classes for more accurate predictions. To identify iris flowers
based on their characteristics, namely, the length and width of the petals and the
length and width of the crown, an accurate method is needed. Therefore, this study
aims to evaluate and analyze the two methods in classifying iris flowers. Testing
iris data with 3 attributes and iris2d data with 2 attributes, which both amount to
150 data with 3 classes. Tested using cross validation with 10 fold and confusion
matrix to determine the performance value. In this study KNN produces the highest
accuracy value of 97%, while the LMKNN algorithm gets the highest accuracy of
96%. The use of different data variations and nearest neighbor values did not
significantly affect the performance of the two methods. Found data that has 3
attributes, getting the highest accuracy of 97%. Then the highest result of the
nearest neighbor is k = 5 in the KNN method on Iris data, getting 95% accuracy,
98% precision, 97% Recall, 97% F1 Score.

Key Words: K-Nearest Neighbor, Local Mean Based K-Nearest Neighbor, data
mining, data classification, iris data
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ABSTRAK

Metode KNN (K-Nearest Neighbor) adalah sebuah teknik klasifikasi yang
mengandalkan konsep antar data untuk memprediksi kelas data baru. KNN
memiliki variasi dari metode yakni, LMKNN (Local Mean Based K-Nearest
Neighbor) dengan menggunakan rata-rata dari beberapa kelas untuk prediksi yang
lebih akurat. Untuk mengidentifikasi bunga iris berdasarkan karakteristiknya yakni,
panjang dan lebar kelopak serta panjang dan lebar mahkota diperlukan metode yang
akurat. Oleh karena itu penelitian ini bertujuan mengevaluasi dan menganalisis dari
kedua metode dalam mengklasifikasikan bunga iris. Pengujian data iris dengan 3
atribut dan data iris2d dengan 2 atribut, yang sama-sama berjumlah 150 data dengan
3 kelas. Diuji menggunakan cross validation dengan 10 fold dan confusion matrix
untuk mengetahui nilai performa. Dalam penelitian ini KNN menghasilkan nilai
akurasi tertinggi sebesar 97%, sedangkan algoritma LMKNN mendapatkan akurasi
tertinggi sebanyak 96%. Penggunaan variasi data dan nilai tertangga terdekat yang
berbeda tidak terlalu mempengaruhi hasil yang signifikan dari performa kedua
metode. Ditemukan data yang memiliki 3 atribut, mendapatkan akurasi tertinggi
mencapai 97%. Lalu hasil tertinggi dari tertangga terdekat yaitu k = 5 dalam metode
KNN pada data Iris, mendapatkan Accuracy 95%, precision 98%, Recall 97%, F1
Score 97%.

Kata kunci: K-Nearest Neighbor, Local Mean Based K-Nearest Neighbor, data
mining, klasifikasi data, data iris
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BAB |

PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan

Bab ini akan menjelaskan latar belakang penelitian dengan judul skripsi
Perbandingan Performa Metode KNN dan LMKNN Terhadap Klasifikasi Iris
dengan Variasi Jumlah Atribut Data. Bab ini akan memuat beberapa
pembahasan mengenai rumusan masalah, batasan masalah, tujuan penelitian,
manfaat penelitian, metode penelitian dan sistematika penulisan skripsi yang akan

dijelaskan pada masing-masing sub-bab pada bab ini.

1.2 Latar Belakang

KNN adalah sebuah metode klasifikasi yang berdasarkan pada konsep jarak
antar data. Dalam memprediksi kelas suatu data baru berdasarkan kelas dari data
tetangganya yang paling dekat. Metode ini sangat efektif digunakan pada dataset
dengan ciri-ciri yang saling berhubungan erat antar data. LM-KNN, seperti KNN,
juga berdasarkan pada konsep jarak antar data. Akan tetapi, dalam LM-KNN, kelas
untuk data baru dipilih dengan menghitung jarak terdekat dengan rata-rata lokal
dari setiap kelas data. Penentuan kelas baru tidak seperti KNN yang bergantung
pada sistem vote majority.

Dalam mengidentifikasi jenis bunga iris berdasarkan empat faktor
karakteristiknya: panjang dan lebar kelopak serta panjang dan lebar mahkota.
Karena banyak faktor yang dianalisis dan data yang direkam, diperlukan metode

akurat untuk menentukan jenis bunga iris secara tepat. Dengan membuat prediksi



berdasarkan pembobotan dari beberapa jenis data iris tersebut dan menjadikan
prediksi yang lebih akurat.

Untuk membandingkan metode KNN dan LM-KNN yang diterapkan dalam
penelitian ini, dapat dilihat dari beberapa aspek seperti akurasi, dan stabilitas. Dari
permasalahan sebelumnya metode Local Mean Based K-Nearest Neighbor
(LMKNN) disarankan oleh Reza Kurniawan (2022) untuk meningkatkan hasil dari
metode KNN dan LMKNN. Dengan menggunakan data iris yang berjumlah 150
data dan 3 kelas. Penelitian ini juga menggunakan high and low dimentional data
yaitu, penggunaan jumlah atribut yang berbeda untuk menguji apakah akan
mempengaruhi hasil klasifikasi dan akurasi metode, dengan begitu diharapkan
dapat meningkatkan hasil yang maksimal dalam metode.

Berdasarkan permasalahan di atas, pada penelitian ini akan dilakukan
perbandingan menggunakan metode KNN dan LMKNN. Maka penulis
mengangkat judul Skripsi ’PERBANDINGAN PERFORMA METODE KNN
DAN LMKNN TERHADAP KLASIFIKASI IRIS DENGAN VARIASI

JUMLAH ATRIBUT DATA”.

1.3 Rumusan Masalah
Didasari latar belakang yang dijelaskan, maka pernyataan masalah penelitian
ini adalah bagaimana membandingan akurasi metode KNN dan LMKNN dalam

Klasifikasi iris dengan variasi atribut data.

1.4  Tujuan Penelitian
Mengetahui hasil dari klasifikasi data iris dengan variasi atribut data dan

akurasi metode terbaik diantara metode KNN dan LMKNN.



1.5 Manfaat Penelitian
Manfaat Penelitian yang diperoleh agar menjadikan hasil penelitian sebagai

referensi penelitian terkait dimasa mendatang.

1.6 Batasan Masalah
Batasan masalah ialah untuk membatasi suatu permasalahan agar nantinya
lebih tersistematik dan sesuai tujuan yang akan tercapai dari suatu penelitian.
1. Menggunakan data yang diambil dari Weka dimana data telah
dikumpulkan pada Juli, 1988.
2. Menggunakan 1 rumusan jarak yaitu, Euclidean Distance.
3. Terdapat 3 kelas Kklasifikasi yaitu iris setosa, iris virginica dan iris versi
color.
1.7 Sistematika Penulisan
Sistematika penulisan pada penelitian ini akan dijabarkan melalui beberapa

bab sebagai bagian utama. Yaitu sebagai berikut:

BAB |I. PENDAHULUAN

Bab ini berisi tentang latar belakang, rumusan masalah, tujuan dan manfaat
penelitian, batasan masalah/ruang lingkup, metodologi penelitian, dan sistematika

penulisan.

BAB Il. KAJIAN LITERATUR

Bab ini akan menjelaskan dasar teori yang digunakan dalam penelitian,
seperti penjelasan tumbuhan iris, klasifikasi pada algoritma KNN dan LMKNN,

serta penelitian yang terkait.



BAB Ill. METODOLOGI PENELITIAN

Bab ini menjelaskan mengenai tahapan — tahapan yang dilakukan dalam
penelitian yang divisualisasikan dalam bentuk kerangka kerja. Pada bab ini juga

menjelaskan mengenai desain manajemen proyek untuk melakukan penelitian.

BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK

Pada bab ini membahas tentang cara pengembangan dari sistem yang di
buat dari mulai dari rancangan, fungsional, non fungsional, ataupun kebutuhan lain

yang digunakan dalam sistem tersebut.

BAB V. HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN

Bab ini menyajikan hasil analisis data berdasarkan klasifikasi serta performa
metode KNN dan LMKNN dalam melakukan klasifikasi pada data. Hasil pada bab

ini menjadi dasar untuk menarik kesimpulan dalam penelitian ini.

BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN

Pada bab ini membahas mengenai penarikan kesimpulan dari uraian dan
proses dalam penelitian yang dilakukan serta memberikan kesimpulan sertas saran

rekomendasi

1.8 Kesimpulan
Berdasarkan bagian di atas, dalam penelitian akan membuat perangkat lunak

menggunakan metode KNN dan LMKNN untuk mengklasifikasi tumbuhan iris.
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