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ABSTRACT

ChatGPT is a web-based chatbot application developed by OpenAl. Since
its launch in November 2022, it has received lots of coverage for its ability to
generate very human-like responses. However, concerns have been raised about
the potential spam and disinformation that can be generated. For this reason, it is
necessary to develop a tool that can detect ChatGPT-generated text. This research
uses the Convolutional Neural Network method and GloVe pre-trained word
embedding to classify human and ChatGPT answer text. Using the reddit_eli5
dataset from the Human ChatGPT Comparison Corpus (HC3), the CNN method
was shown to produce an accuracy value of 98.45% and an F1-score of 98.45%.

Keywords: ChatGPT, text classification, Convolutional Neural Network
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ABSTRAK

ChatGPT adalah aplikasi chatbot berbasis web yang dikembangkan oleh
OpenAl. Sejak peluncurannya pada November 2022, ChatGPT mendapatkan
banyak paparan di media karena kemampuannya yang dapat menghasilkan respons
yang sangat mirip dengan manusia. Namun, muncul kekhawatiran akan potensi
spam dan disinformasi yang dapat dihasilkan. Untuk itu, perlu dikembangkan alat
yang dapat mendeteksi teks keluaran ChatGPT. Penelitian ini menggunakan metode
Convolutional Neural Network dan pre-trained word embedding GloVe untuk
mengklasifikasi teks jawaban manusia dan ChatGPT. Dengan menggunakan
dataset reddit_eli5 dari Human ChatGPT Comparison Corpus (HC3), metode CNN
ditunjukkan mampu menghasilkan nilai akurasi 98.45% dan F1-score sebesar
98.45%.

Kata Kunci: ChatGPT, klasifikasi teks, Convolutional Neural Network
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BAB |
PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan
Bab ini membahas latar belakang masalah, rumusan masalah, tujuan
penelitian, manfaat penelitian, dan batasan masalah yang menjadi landasan

pelaksanaan penelitian ini.

1.2  Latar Belakang Masalah

ChatGPT adalah chatbot yang dirilis oleh OpenAl pada akhir November
2022. ChatGPT dikembangkan berdasarkan language model GPT-3.5. Sejak
peluncurannya, ChatGPT mendapatkan banyak paparan di media karena
kemampuannya yang dapat menghasilkan respons yang sangat mirip dengan
manusia®. Salah satu artikel membahas potensi spam dan disinformasi yang dapat
diakibatkan oleh ChatGPT®,

ELI5 merupakan forum tanya jawab dalam situs Reddit yang mendorong
penggunanya untuk memberikan jawaban yang dapat dipahami oleh anak berusia 5
tahun (Explain Like I'm 5)*. ELIS5 berisi dengan berbagai pertanyaan dari topik yang

beragam. Sebagai forum di mana penggunanya bebas untuk berkomentar dan

! https://openai.com/blog/chatgpt

2 https://www.theguardian.com/technology/2023/mar/19/ai-makes-plagiarism-harder-to-detect-
argue-academics-in-paper-written-by-chatbot

3 https://www.nytimes.com/2023/02/08/technology/ai-chatbots-disinformation.html

4 https://www.reddit.com/r/explainlikeimfive



memberi jawaban, ELI5 berpotensi menjadi tempat penyebaran spam dan
misinformasi melalui pemanfaatan Al text generator seperti ChatGPT.

Terdapat beberapa alasan mengapa ChatGPT dapat menyebabkan
peningkatan pada spam & misinformasi yang tersebar di internet. Pertama,
kemampuan ChatGPT yang dapat menghasilkan teks yang meyakinkan dalam
waktu yang cepat dapat dijadikan alat yang sangat efektif untuk menyebarkan
disinformasi (Goldstein et al., 2023). Zellers et al. (2019) menunjukkan bahwa
GPT-2 yang merupakan pendahulu dari GPT-3.5 dapat menghasilkan artikel berita
palsu yang meyakinkan. Alasan selanjutnya adalah ChatGPT dapat menghasilkan
informasi yang memiliki bias (Mcgee, 2023). ChatGPT dilatih menggunakan
kumpulan teks dari internet yang berpotensi memiliki bias yang dapat
mempengaruhi responsnya (Hu et al., 2022). Alasan lainnya yaitu ChatGPT sendiri
berpotensi untuk memberikan jawaban yang menyimpang kepada penggunanya
(Guo et al., 2023; Jeblick et al., 2022).

Berdasarkan penelitian yang dilakukan oleh Guo et al. (2023) pada dataset
Human ChatGPT Comparison Corpus (HC3), jawaban manusia dan ChatGPT
memiliki perbedaan yang dapat diidentifikasi. Manusia lebih cenderung
menggunakan slang, meme internet, dan lebih menyukai bahasa sehari-hari,
dibandingkan dengan ChatGPT yang cenderung lebih formal. Selain itu, manusia
menggunakan tata bahasa dan tanda baca yang lebih mengekspresikan perasaan.
ChatGPT lebih banyak memberikan sentimen yang netral, dibandingkan manusia

yang lebih mengekspresikan emosi, terutama sentimen yang negatif.



Metode yang dapat digunakan dalam permasalahan klasifikasi teks di
antaranya metode berbasis aturan (rule-based) dan metode statistik seperti Naive
Bayes dan Support Vector Machine. Metode-metode tersebut memerlukan waktu
dan tenaga dalam merancang aturan dan feature engineering untuk mendapatkan
hasil klasifikasi yang baik. Berbeda dengan metode-metode tersebut, metode deep
learning tidak memerlukan perancangan aturan atau feature engineering oleh
manusia, melainkan secara otomatis mempelajari informasi semantik dari teks (Li
et al., 2022). Salah satu metode deep learning adalah Convolutional Neural
Network.

Convolutional Neural Network dapat mendeteksi indikator lokal yang
tersebar pada teks. Hal ini berguna pada permasalahan klasifikasi di mana elemen
seperti sentimen, penggunaan slang, atau ekspresi dapat menjadi indikasi terlepas
dari posisinya pada teks (Goldberg, 2015). Convolutional Neural Network yang
awalnya dikembangkan untuk computer vision terbukti efektif ketika digunakan
dalam permasalahan klasifikasi teks. Penelitian Kim (2014) menunjukkan bahwa
penggunaan CNN dengan pre-trained word embeddings dapat menghasilkan
kinerja yang baik pada analisis sentimen. Penelitian lainnya dilakukan oleh Wang
et al. (2015) yang menghasilkan akurasi sebesar 97.2% dalam mengategorikan teks
pendek menggunakan CNN.

Berdasarkan latar belakang tersebut, penelitian ini akan menggunakan
metode Convolutional Neural Network untuk mendeteksi jawaban hasil ChatGPT.

Penelitian ini dilakukan dengan harapan untuk mendorong perkembangan dalam



pendeteksian teks hasil komputer dan dapat menjadi referensi bagi penelitian-

penelitian selanjutnya.

1.3 Rumusan Masalah
Masalah dalam penelitian ini dapat dirumuskan sebagai berikut:
1. Bagaimana implementasi Convolutional Neural Network untuk
mendeteksi jawaban hasil ChatGPT dalam sebuah perangkat lunak?
2. Bagaimana akurasi, precision, recall, dan F1-score Convolutional

Neural Network dalam mendeteksi jawaban hasil ChatGPT?

1.4 Tujuan Penelitian
Tujuan dari penelitian ini adalah:
1. Menghasilkan perangkat lunak pendeteksi jawaban hasil ChatGPT
menggunakan algoritma Convolutional Neural Network.
2. Mengetahui akurasi, precision, recall, dan F1-score Convolutional

Neural Network dalam mendeteksi jawaban hasil ChatGPT.

1.5  Manfaat Penelitian
Manfaat dari penelitian ini adalah:
1. Menghasilkan perangkat lunak yang dapat digunakan untuk mendeteksi

jawaban hasil ChatGPT.
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2. Memberikan informasi akurasi, precision, recall, dan F1-score metode
Convolutional Neural Network untuk mendeteksi jawaban hasil
ChatGPT.

3. Menjadi rujukan untuk penelitian yang terkait.

Batasan Masalah

Penelitian ini mengambil ruang lingkup masalah sebagai berikut:

1. Penelitian menggunakan data jawaban manusia dan ChatGPT
berbahasa Inggris.

2. Data jawaban manusia diambil dari komentar yang terdapat pada situs
Reddit ELI5 hingga Juli 2018.

3. Data jawaban ChatGPT dihasilkan menggunakan ChatGPT versi GPT-

3.5.

Sistematika Penulisan

Dokumen proposal ini menggunakan sistem penulisan sebagai berikut:
BAB |. PENDAHULUAN

Bab ini membahas latar belakang, rumusan masalah, tujuan penelitian,
manfaat penelitian, batasan masalah, dan sistematika penulisan.

BAB Il. TINJAUAN PUSTAKA

Bab ini berisi penjelasan teori dan definisi serta penelitian lain yang relevan
dengan penelitian ini.

BAB Ill. METODOLOGI PENELITIAN



Bab ini membahas kerangka kerja, instrumen penelitian, dan data yang
digunakan.

BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK

Bab ini menjelaskan proses perancangan dan implementasi perangkat lunak
yang digunakan.

BAB V. HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN

Bab ini memaparkan hasil dan analisis dari data yang didapatkan.

BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN

Bab ini berisi kesimpulan yang diambil dari hasil dan analisis penelitian

yang telah dilakukan.

1.8  Kesimpulan
Pada bab ini telah dibahas latar belakanfang, rumusan masalah, tujuan
penelitian, manfaat penelitian, dan batasan masalah yang menjadi dasar penelitian

menggunakan Convolutional Neural Network untuk mendeteksi jawaban ChatGPT.
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