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ABSTRACT 

 

Hoax news poses a serious threat in the current digital environment as it 

harms society by disseminating false and misleading information. Detecting hoax 

news is essential to maintain the integrity of information, prevent the spread of 

misinformation, and safeguard public safety. This research adopts a classification 

approach to hoax news based on LSTM (Long Short-Term Memory) with the 

utilization of Word2Vec for word representation. This approach is chosen because 

LSTM can comprehend the context and sequence of words in a sentence, while 

Word2Vec provides a meaningful representation of words. By combining the 

strengths of both methods, this study aims to contribute to improving the detection 

of Indonesian hoax news. The data used in this study consist of 17,656 records, with 

2 classes namely real and hoax. The research findings indicate that the LSTM model 

with the best configuration, including a learning rate of 0.0001, dropout of 0.2, 

hidden layer of 64, and batch size of 64, achieves high accuracy in classifying hoax 

news. The model evaluation using accuracy metric of 94%, recall of 96%, precision 

of 93%, and f1-score of 94% confirms the reliability of this model in identifying 

and distinguishing hoax news with a high level of accuracy. 

 

Key word : Long Short Term Memory, Word2Vec, Hoax News, News 

Classification 
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ABSTRAK 

 

 Berita hoax menjadi ancaman serius dalam lingkungan digital saat ini 

karena merugikan masyarakat dengan menyebarkan informasi yang tidak benar dan 

menyesatkan. Deteksi berita hoax menjadi esensial untuk menjaga integritas 

informasi, mencegah penyebaran hoaks, dan menjaga keamanan publik. Penelitian 

ini menggunakan pendekatan klasifikasi berita hoax berbasis LSTM (Long Short-

Term Memory) dengan penggunaan Word2Vec untuk representasi kata. Pendekatan 

ini dipilih karena LSTM mampu memahami konteks dan urutan kata dalam kalimat, 

sementara Word2Vec memberikan representasi kata yang kaya makna. Dengan 

menggabungkan keunggulan kedua metode ini, penelitian ini bertujuan untuk 

memberikan kontribusi dalam meningkatkan deteksi berita hoax bahasa Indonesia. 

Data yang digunakan dalam penelitian ini berjumlah 17,656 data dimana terdapat 2 

kelas yaitu real dan hoax. Hasil penelitian menunjukkan bahwa model LSTM 

dengan konfigurasi terbaik, yaitu learning rate 0,0001, dropout 0,2, hidden layer 

64, dan batch size 64, mencapai akurasi tinggi dalam mengklasifikasikan berita 

hoax. Evaluasi model menggunakan metrik akurasi 94%, recall 96%, precision 

93%, dan f1-score 94% menegaskan kehandalan model ini dalam mengenali dan 

memisahkan berita hoax dengan tingkat akurasi yang tinggi. 

 

Kata kunci :  Long Short Term Memory, Word2Vec, Berita Hoax, Klasifikasi Berita 
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BAB I 

PENDAHULUAN 

 

1.1 Pendahuluan 

Pada bab ini akan menjelaskan tentang latar belakang penelitian, 

permasalahan yang akan diteliti, tujuan yang ingin dicapai, manfaat dari penelitian, 

serta batasan masalah. Selain itu akan diberikan gambaran umum mengenai 

bagaimana penelitian ini akan disusun dan kesimpulan dari bab ini. 

1.2 Latar Belakang 

 Menurut Kamus Besar Bahasa Indonesia (KBBI), hoaks berarti berita 

bohong (Wijayanti, 2019). Hoax merupakan berita yang masih diragukan keaslian 

atau kebenarannya dan membuat masyarakat sangat resah karena informasi tersebut 

belum dapat dipastikan kebenarannya (Fauzi et al., 2019). Pada tahun 2016, Central 

Connecticut University merilis penelitian bertajuk World’s Most Literate Nations 

dimana Indonesia menduduki peringkat 60 dari 61 negara yang berpartisipasi. Hal 

ini menunjukkan bahwa tingkat literasi media di Indonesia, kemampuan 

mengevaluasi informasi secara kritis, dan membedakan berita palsu dengan berita 

asli masih kurang. 

 Hasil survei yang dilakukan oleh Katadata Insight Center (KIC) yang 

bekerja sama dengan Kementrian Komunikasi dan Informatika mengindikasikan 

bahwa setidaknya 30% sampai 60% orang Indonesia terpapar hoax saat mengakses 

dan berinteraksi melalui dunia maya. Sementara hanya 21% hingga 36% orang 
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yang dapat membedakan hoaks, sebagian besar terkait dengan masalah agama, 

politik, dan kesehatan1). 

 Metode machine learning dan deep learning telah mengalami 

perkembangan yang pesat dalam beberapa waktu terakhir. Metode deep learning 

secara bertahap menunjukkan kinerja yang baik di banyak aplikasi, seperti analisis 

sentimen dan klasifikasi teks. Deep learning adalah pilihan yang lebih baik untuk 

Natural Language Processing dibandingkan dengan metode tradisional (Wang et 

al., 2018). Hal ini didukung juga oleh penelitian yang dilakukan oleh Chen et al., 

(2021) yang menyatakan bahwa performa deep learning untuk klasifikasi teks lebih 

baik dibandingkan dengan metode machine learning tradisional (Chen et al., 2021). 

Dalam penelitian yang dilakukan oleh Nayoga et al., (2021) dengan judul 

“Hoax Analyzer for Indonesian News Using Deep Learning Models”, yang 

membandingkan beberapa metode deep learning seperti LSTM, CNN 1D, SVM, 

dan Naïve Bayes pada klasifikasi teks. Penelitian ini dilakukan untuk meningkatkan 

kredibilitas informasi di era digital, khususnya dalam deteksi berita palsu dalam 

bahasa Indonesia, yang memiliki karakteristik unik. Ditemukan bahwa model CNN 

1D memiliki nilai precision, recall, dan F1-score sebesar 97% yang lebih tinggi 

dibandingkan dengan model machine learning tradisional (Nayoga et al., 2021). 

Dalam penelitian yang pernah dilakukan oleh Bahad et al., (2019) dalam 

jurnalnya dengan judul “Fake News Detection using Bi-directional LSTM-

Recurrent Neural Network”, yang menggunakan metode Bi-LSTM untuk 

 
1 Surat kabar online “Berita Satu”, 20 November 2020 
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mengklasifikasikan berita. Penelitian ini dilakukan untuk mengatasi masalah 

penyebaran berita hoax di media sosial dan menyediakan kerangka kerja untuk 

deteksi berita hoax yang efektif. Peneliti menggunakan dataset yang berasal dari 

Kaggle dan menggunakan fungsi optimasi RMSProp dan Adam. Hasil pada model 

CNN memiliki nilai akurasi train 99%, akurasi validasi dan akurasi tes 98%(Bahad 

et al., 2019). 

Studi lain mengenai klasifikasi teks dilakukan oleh Sari et al., (2020) dalam 

jurnalnya yang berjudul “Multilabel Classification for News Article Using Long 

Short-Term Memory”. Hasil penelitian menunjukkan bahwa model mencapai 

tingkat akurasi sekitar 93,15%. Selain itu, nilai-nilai lainnya seperti precision, 

recall, dan F1-score juga sangat baik, yakni mencapai 94%(Sari et al., 2020) . 

Kemudian penelitian lain terkait klasifikasi teks telah dilakukan oleh Arief 

et al., (2023) dalam jurnal dengan judul “Penerapan Metode Long Short Term 

Memory Untuk Klasifikasi Pada Hate Speech”. Penelitian ini dilakukan untuk 

mengatasi masalah hate speech di media sosial dan membantu dalam 

pengembangan metode klasifikasi yang lebih canggih menggunakan LSTM. 

Dataset yang digunakan dalam penelitian ini berasal dari Kaggle dan terdiri dari 

13,170 data dengan 12 kategori yang berbeda. Model memiliki peforma terbaik 

dengan akurasi yang diperoleh pada data validasi sebesar 87,10% (Arief et al., 

2023). 

LSTM adalah salah satu modifikasi layer dari Reccurent Neural Network 

(RNN). LSTM bisa menyimpan informasi yang diperlukan dan menghilangkan 

informasi yang tidak dibutuhkan. Sel LSTM berfungsi untuk mempertahankan 
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informasi jangka panjang, sementara hidden state digunakan untuk menyimpan 

informasi jangka pendek. LSTM memiliki keunggulan yang jelas dibandingkan 

RNN karena mengatasi masalah exploding dan vanishing gradient (Kumar and 

Kishor, 2019). Unit LSTM telah berhasil diterapkan dalam pembelajaran sequence 

dan digunakan untuk memahami konteks serta struktur dalam konteks pemrosesan 

bahasa alami (NLP) (Srivastava et al., 2015). Berbeda dengan unit rekursif 

tradisional, unit LSTM mengatur memori pada setiap langkahnya, tanpa 

menggantikannya. Hal ini membuatnya lebih efektif dalam menangani 

ketergantungan jangka panjang dan menemukan fitur-fitur penting dalam rangkaian 

kalimat(Bengio et al., 1994). 

Word2Vec adalah teknik populer yang digunakan dalam Pemrosesan 

Bahasa Alami (PBA) untuk embedding kata, yang merupakan proses 

merepresentasikan kata sebagai vektor padat dalam ruang vektor kontinu. Teknik 

ini diperkenalkan oleh para peneliti di Google pada tahun 2013 dan sejak itu telah 

banyak digunakan dalam berbagai tugas NLP karena efektivitasnya dalam 

menangkap hubungan semantik antara kata-kata. Embedding ini kemudian dapat 

digunakan sebagai fitur untuk tugas NLP downstream seperti analisis sentimen, 

klasifikasi teks, dan pengenalan entitas bernama. Secara keseluruhan, Word2Vec 

adalah alat yang sangat berguna dalam NLP yang membantu menangkap makna 

semantik kata-kata dalam ruang vektor berdimensi tinggi, memungkinkan 

representasi dan pemahaman yang lebih baik tentang data teks. 

Pilihan metode LSTM dipilih untuk klasifikasi berita hoax karena 

kemampuannya menangani data berurutan, seperti teks berita, dengan menangkap 
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pola dan dependensi jarak jauh. Keunggulan LSTM dalam mengatasi masalah 

vanishing gradient membuatnya sesuai untuk tugas klasifikasi teks yang kompleks. 

Dalam proses klasifikasi berita hoax dengan metode LSTM, langkah-

langkah melibatkan tahap preprocessing teks untuk membersihkan dan mengubah 

teks menjadi format yang sesuai untuk pembuatan model. Selanjutnya, model 

LSTM dibangun menggunakan teks yang telah diproses sebagai input. Pelatihan 

model dilakukan dengan dataset yang berisi label berita hoax dan real. Setelah 

pelatihan selesai, model diuji pada data uji untuk mengukur kinerjanya dalam 

mengklasifikasikan berita sebagai hoax atau real. 

Meskipun penelitian sebelumnya telah mencapai akurasi tinggi, penelitian 

ini dilakukan karena setiap dataset dan konteks penelitian dapat berbeda. Alasan 

melibatkan upaya untuk menggeneralisasi model, menghadapi perubahan konteks 

dan lingkungan informasi, serta berusaha meningkatkan kinerja model yang sudah 

ada atau mengeksplorasi variasi konsep dan pendekatan. Dengan demikian, 

penelitian ini berkontribusi pada pemahaman lebih lanjut tentang penggunaan 

metode LSTM dalam konteks klasifikasi berita hoax yang spesifik. 

1.3 Rumusan Masalah 

Berdasarkan latar belakang yang telah dijelaskan, rumusan masalah yang 

akan diteliti adalah sebagai berikut: 

1. Bagaimana mengimplementasikan model LSTM untuk mengklasifikasi 

berita hoax? 
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2. Bagaimana kinerja LSTM untuk klasifikasi berita hoax bahasa 

Indonesia? 

1.4 Tujuan Penelitian 

Berdasarkan rumusan masalah di atas, maka tujuan penelitian ini adalah: 

1. Menghasilkan perangkat lunak untuk klasifikasi berita hoax bahasa 

Indonesia. 

2. Mengetahui kinerja LSTM untuk klasifikasi berita hoax bahasa 

Indonesia. 

1.5 Manfaat Penelitian 

Manfaat penelitian ini adalah: 

1. Penelitian ini dapat menjadi referensi tentang penggunaan LSTM dalam 

klasifikasi berita hoax bahasa Indonesia bagi akademisi pada 

khususnya. 

2. Hasil penelitian ini dapat membantu dalam mendeteksi berita hoax yang 

beredar di Indonesia, sehingga dapat mencegah tersebarnya berita hoax 

bagi masyarakat Indonesia pada umumnya. 

1.6 Batasan Masalah 

Batasan masalah dari penelitian ini adalah: 

1. Data yang digunakan adalah data judul berita. 

2. Hanya terdiri dari dua label yaitu Real(0) dan Hoax(1). 

3. Data judul berita dominan kategori politik. 
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1.7 Sistematika Penulisan 

Sistematika penulisan mengikuti panduan Jurusan Teknik Informatika 

Universitas Sriwijaya sebagai berikut. 

BAB I. PENDAHULUAN 

 Bab ini memberikan penjelasan mengenai latar belakang, rumusan 

permasalahan yang akan dipecahkan, batasan-batasan dalam penelitian, serta tujuan 

dan manfaat dari penelitian yang berkaitan dengan sistem klasifikasi hoax 

menggunakan algoritma LSTM. 

BAB II. KAJIAN LITERATUR 

Pada bab ini akan disajikan tinjauan literatur yang terkait dengan topik 

deteksi berita hoax menggunakan metode LSTM. Kajian literatur ini mengacu pada 

beberapa penelitian sebelumnya. 

BAB III. METODOLOGI PENELITIAN 

Pada bab ini dijabarkan secara rinci metode yang digunakan untuk 

menjalankan penelitian ini. Penjelasan ini mencakup prosedur yang digunakan 

untuk mempersiapkan data berita hoax, menerapkan LSTM, dan seleksi model yang 

digunakan untuk mencapai tujuan penelitian ini. 

BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK 

Pada bab ini, akan dijelaskan tentang tahapan perancangan perangkat lunak 

yang akan diproduksi, dimulai dari analisis kebutuhan, perancangan, proses 
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konstruksi, dan akhirnya pengujian untuk memverifikasi kesesuaian perangkat 

lunak dengan kebutuhan penelitian. 

BAB V. HASIL DAN PEMBAHASAN 

Pada bab ini, akan disajikan penjelasan mengenai hasil yang telah diperoleh 

pada langkah sebelumnya. Data yang telah diuji akan dianalisis menggunakan 

beragam metode, dan hasilnya akan divalidasi. 

BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN 

Pada bab ini terdapat rangkuman dan saran-saran yang disusun oleh penulis 

sebagai hasil dari jawaban atas setiap tujuan dan manfaat dari penelitian ini. 

1.8 Kesimpulan 

Pada bab ini telah dijelaskan rencana penelitian, yang mencakup latar 

belakang penelitian, rumusan masalah, tujuan dan manfaat dari penelitian, batasan 

masalah, dan sistematika penulisan yang dibuat. 
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