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PERBANDINGAN 1 DIMENSIONAL CONVOLUTIONAL NEURAL
NETWORKS (1DCNN) DENGAN DECISION TREE DALAM
MENDETEKSI PELANGGARAN LALU LINTAS KENDARAAN KOTA
PALEMBANG

KHAIRUNNISYA (09011182025028)
Jurusan Sistem Komputer, Fakultas [Imu Komputer
Universitas Sriwijaya
Email : khairun2210@gmail.com

ABSTRAK

Penelitian ini bertujuan untuk membandingkan dua metode vyaitu 1
Dimention Convolutional Neural Networks (1IDCNN) dan Decision Tree dalam
mendeteksi tingkat pelanggaran lalu lintas di Kota Palembang. Penelitian ini juga
menggunakan You Only Look Once version 8 (YOLOV8) untuk menghitung jumlah
kendaraan yang akan dideteksi berdasarkan rekaman video sehingga mendapatkan
model serta memperoleh nilai f-1 confidence sebesar 82%. Kemudian metode 1
Dimention Convolutional Neural Networks memperoleh hasil akurasi yang baik
yaitu sebesar 85%. Kemudian menggunakan metode Decision Tree yang mana
metode ini memperoleh nilai akurasi sebesar 90% yang berarti sangat baik dalam
mendeteksi tingkat pelanggaran. Sehingga dapat disimpulkan bahwa hasil dari
penelitian ini yaitu YOLO dapat mendeteksi objek dengan akurasi sebesar 82%
Decision Tree sangat baik dalam mendeteksi tingkat pelanggaran dengan akurasi
sebesar 90% dibanding dengan metode 1 Dimention Neural Networks (LDCNN)
yang akurasinya 85%.

Kata Kunci  : 1 Dimention Convulutional Neural Networks (1DCNN),
YOLOVS, Decision Tree,Pelanggaran lalu lintas.
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COMPARISON OF 1 DIMENSIONAL CONVOLUTIONAL NEURAL
NETWORKS (1DCNN) WITH DECISION TREE IN DETECTING TRAFFIC
VIOLATIONS IN PALEMBANG CITY

KHAIRUNNISYA (09011182025028)
Department of Computer Systems, Faculty of Computer Science
Sriwijaya University

Email : khairun2210@gmail.com

ABSTRACT

This research aims to compare two methods, namely 1 Dimension
Convolutional Neural Networks (LDCNN) and Decision Tree, in detecting traffic
violation rates in the city of Palembang. This study also uses You Only Look Once
version 8 (YOLOVS) to count the number of vehicles to be detected based on video
recordings, resulting in a model and obtaining an F-1 confidence score of 82%.
The 1 Dimension Convolutional Neural Networks method achieved a good
accuracy rate of 85%. Meanwhile, the Decision Tree method achieved an accuracy
rate of 90%, indicating very good performance in detecting violation rates.
Therefore, it can be concluded that the results of this study show that YOLO can
detect objects with an accuracy of 82%, and Decision Tree performs very well in
detecting violation rates with an accuracy of 90%, compared to the 1 Dimension
Convolutional Neural Networks (1DCNN) method, which has an accuracy of 85%.

Keywords : 1 Dimensional Convolutional Neural Networks (1DCNN),
YOLOVS, Decision Tree, Traffic Violations.
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BAB |
PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang

Kota Palembang adalah Kota tertua di Negara Indonesia, berdasarkan Prasasti
Sriwijaya usia dari Kota Palembang sekitar 1337 Tahun. Kota Palembang
dikelilingi oleh perairan. Air tersebut berasal dari sungai maupun rawa, dan juga air
hujan. Berdasarkan data statistik pada tahun 1990, Kota Palembang terdapat
52,24% tanah yang tergenang oleh air[1]. Kota Palembang adalah ibu kota dari
Provinsi Sumatera Selatan, yang mana memiliki luas wilayah 358,55 Km? dan
dihuni 1.573.898 Jiwa dengan kepadaran penduduk sebesar 4.800 per Km?[2].

Lalu lintas adalah interaksi yang terjadi dijalan raya antara kendaraan dan
masyarakat, yang mana keberadaan dari lalu lintas ini memiliki peran yang penting
untuk kebutuhan dasar masyarakat. Dengan adanya lalu lintas, terdapat hasrat untuk
memanfaatkan jalan raya dengan baik untuk kepentingan mobilisasi atau berpindah
dari satu tempat ketempat lainnya. Oleh karena itu, diperlukan upaya yang teguh
dalam menegakkan hukum dan keadilan terkait segala aktivitas yang berlangsung
di sepanjang jalan raya[3]. Hal tersebut karena banyaknya pelanggran lalu lintas

yang sering terjadi di jalan raya.

Pelanggaran adalah perbuatan yang melanggar atau melawan aturan, hukum,
atau norma-norma yang telah ditetapkan, sehingga dapat diartikan bahwa
pelanggaran lalu lintas adalah suatu perbuatan yang dilakukan oleh seseorang atau
sekelompok orang yang mengemudikan suatu kendaraan yang bertentangan dengan
norma yang berlaku[4]. Dalam konteks lalu lintas, pelanggaran lalu lintas merujuk
pada tindakan yang melanggar peraturan dan aturan yang berlaku dijalan raya,
seperti melewati matas kecepatan, melanggar isyarat lalu lintas, tidak menggunakan
helm, tidak menggunakan sabuk pengaman, mengemudi dalam keadaan mabuk,
dsb. Dampak dari pelanggaran lalu lintas ini yaitu dapat menyebabkan kecelakaan,
membahayakan diri sendiri dan orang lain, sehingga penegakan hukum terhadap
pelanggaran lalu lintas sangatlah penting untuk menjaga keselamatan dan ketertiban

di jalan raya[5].



Decision tree atau pohon keputusan merupakan salah satu metode dari Machine
learning untuk merepresentasikan klasifikasi data dari pengklasifikasi. Tujuan dari
klasifikasi adalah mencoba untuk memprediksi dengan presisi tertinggi[6]. Cara
kerja dari decision tree ini adalah dengan cara memecah dataset menjadi bagian
bagian yang lebih kecil berdasarkan label yang ada. Atribut atau label digunakan

sebagai parameter yang dibuat untuk kriteria dalam pembuatan hirarki[7].

1 Dimention Convolutional Neural Networks (LDCNN) merupakan salah satu
algoritma dari Deep Learning. CNN atau Convolutional Neural Networks
mempunyai fungsi untuk mengidentifikasi objek atau pemandangan, serta
melakukan deteksi dan pemisahan objek. CNN mengintegrasikan tiga komponen

kunci yaitu, local receprive fields, shared weight, dan spatial subsampling[8].

Berdasarkan permasalahan yang sudah disampaikan penulis, maka dibuatlah
skripsi untuk membandingkan dua metode untuk mendeteksi pelanggaran lalu
lintas kendaaraan di Kota Palembang. Maka dari itu penulis menyusun skripsi yang
berjudul “Perbandingan Metode 1 Dimention Convolutional Neural Networks
dengan Decision Tree dalam mendeteksi pelanggaran Lalu Lintas Kendaraan Kota

Palembang”

1.2 Rumusan Masalah

Berdasarkan latar belakang yang telah dijelaskan sebelumnya maka didapatlah

beberapa rumusan masalah antara lain :

1. Bagaimana menggunakan Yolov8 untuk mendeteksi kendaraan?

2. Bagaimana penerapan metode 1 Dimention Convolutional Neural Networks
dan Decision Tree, dan Manakah yang lebih efektif dalam mendeteksi
tingkat pelanggaran lalu lintas kendaraan Kota Palembang ?

3. Apakah terdapat perbedaan yang signifikan dari hasil mendeteksi
pelanggaran lalu lintas dengan menggunakan metode 1DCNN dan Decision
Tree di Kota Palembang ?

4. Bagaimana cara mengimplementasikan deteksi objek berupa pelanggaran

lalu lintas kendaraan kota Palembang?



1.3 Tujuan

Tujuan penulisan Skripsi ini adalah :

1.
2.

Mendeteksi kendaraan menggunakan Sistem Deteksi objek YOLOV8
Mendeteksi pelanggaran lalu lintas kendaraan yang ada dalam hasil
rekaman video pelanggaran lalu lintas Kota Palembang menggunakan
YOLOVS8

Membandingkan performa relatif antara metode 1DCNN dan Decision Tree
dalam mendeteksi tingkat pelanggaran lalu lintas kendaraan di Kota
Palembang.

Mencari metode mana yang lebih efektif dalam mendeteksi pelanggaran
kendaraan yang dapat memberikan hasil yang lebih akurat.

1.4 Manfaat

Manfaat penulisan Skripsi ini adalah :

1.

Dapat mengetahui cara mendeteksi dan menghitung kendaraan lalu lintas
menggunakan YOLO ( You Only Look Once )

Mampu mendapatkan hasil perbandingan dari kedua metode yang
digunakan dalam mendeteksi tingkat pelanggaran lalu lintas kendaraan di
Kota Palembang

Dapat menemukan metode mana yang lebih efektif dan dapat memberikan

hasil yang lebih akurat.

1.5 Batasan Masalah

Batasan masalah dari Skripsi ini adalah :

1.

Penelitian hanya akan membahas mengenai perbandingan metode 1
dimention convolutional neural networks dan Decision Tree dalam
mendeteksi tingkat pelanggaran lalu lintas kendaraan di Kota Palembang.
Penelitian ini juga membahas penggunaan metode Yolov8 dalam
mendeteksi jumlah kendaraan dan pelanggaran lalu lintas Kota Palembang.



3. Penelitian ini hanya sebatas simulasi program menggunakan Bahasa
pemograman python, dan model yang dihasilkan digunakan untuk menguji
data.

4. Output yang dihasilkan dari penelitian ini berupa perbandingan performa

dan efesiensi dari metode 1DCNN dan Decision Tree

1.6 Metodelogi Penelitian
Pada Skripsi ini menggunakan metodelogi sebagai berikut :
1. Metode Studi Pustaka dan Literatur
Pada metode ini mencari dan mengumpulkan referensi yang berupa
literatur yang terdapat pada jurnal, buku dan internet mengenai Metode 1
Dimention Convolutional Neural Networks dan metode Decision Tree
untuk studi kasus mendeteksi pelanggaran lalu lintas kendaraan kota
Palembang.
2. Metode Konsultasi
Pada metode ini melakukan konsultasi kepada pihak-pihak yang
memiliki pengetahuan serta wawasan yang baik dalam mengatasi
permasalahan yang ditemui pada penulisan skripsi perbandingan Metode 1
Dimention Convolutional Neural Networks dan metode Decision Tree
untuk studi kasus kasus mendeteksi pelanggaran lalu lintas kendaraan kota
Palembang dan berkonsultasi dengan berbagai pihak diantaranya dosen dan
praktisi.
3. Metode Pembuatan Model
Dalam metode ini dibuat rencana pemodelan dengan menggunakan
berbagai perangkat lunak dan simulasi untuk memudahkan proses
pemodelan.
4. Metode Pengujian dan Validasi
Metode ini diuji pada sistem yang dibuat karena harus dilakukan untuk
memastikan bahwa batasan kinerja sistem dapat memberikan tingkat
akurasi yang baik, atau sebaliknya.

5. Metode Analisa dan Kesimpulan



Hasil dan pengujian pada skripsi ini akan dianalisis baik kelebihannya

maupun kekurangannya dalam mendeteksi pelanggaran menggunakan

metode yang disebutkan sebelumnya sehingga dapat menghasilkan suatu

hasil dan kesimpulan serta saran yang diharapkan dapat digunakan sebagai

referensi yang baik untuk penelitian sebelumnya.

1.7 Sistematika Penelitian

Untuk dapat mempermudah dan memperjelas proses penyusunan skripsi dari

setiap bab, maka dibuat sistematika penulisan seagai berikut :

BAB |

BAB 11

BAB I11

BAB IV

BAB V

PENDAHULUAN

Bab pertama berisi mengenai penjelasan secara sistematis berupa
topik penelitian yang meliputi latar belakang, rumusan masalah,
tujuan, manfaat, batasan masalah, metodelogi yang digunakan serta
yang terakhir mengenai sistematika penulisan.

TINJAUAN PUSTAKA

Bab kedua menjelaskan dasar teori penelitian mengenai Kota
Palembang, Pelanggaran lalu lintas, 1 dimention convolutional
neural networks, dan decision tree yang berkaitan langsung terhadap
penelitian ini.

METODELOGI PENELITIAN

Bab ketiga membahas secara sistematis bagaimana proses yang
dilakukan dalam penelitian. Pada bab ini akan mengkaji tahapan
perancangan sistem dan juga penerapan dari motode penelitian.
PENGUJIAN DAN ANALISIS

Bab keempat akan menjelaskan hasil dari proses pengujian yang
telah dllakukan, serta akan melakukan analisis dari data yang
didapat dari hasil pengujian.

KESIMPULAN

Bab kelima berisi mengenai kesimpulan dam saran dari hasil analisa

berdasarkan penelitian yang telah dilakukan.
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