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ABSTRACT 
 

Accreditation is a benchmark in assessing the quality and feasibility of 

universities. One of the accreditation assessments in universities is the percentage 

of student graduation. So, the percentage of late graduation and Drop Out (DO) 

can affect the assessment. Therefore, there is a need for a technique in classifying 

student graduation time that can help provide recommendations for making 

policies and preventing students from being late in their studies. This research 

aims to compare the performance of the Support Vector Machine and Random 

Forest methods. Both methods produce accuracy that can be used as a reference in 

comparing the performance of the two methods. The data used in this research is 

243 data of Informatics Engineering students of Sriwijaya University consisting of 

102 data on time and 141 data of students who did not graduate on time. The 

results of this study indicate that the accuracy of the Support Vector Machine 

method obtained the highest average accuracy value of 0.79 on the RBF kernel 

with parameter configuration C = 10, while Random Forest obtained the highest 

average accuracy value of 0.77 on the N-estimator parameter configuration = 50. 

 

Keywords: Classification, On-Time Graduation, Support Vector Machine, 

Random Forest. 
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ABSTRAK 

 
Akreditasi merupakan tolak ukur dalam penilaian kualitas dan kelayakan 

perguruan tinggi. Salah satu penilaian akreditasi pada perguruan tinggi adalah 

persentase kelulusan mahasiswa. Sehingga, persentase keterlambatan kelulusan 

maupun Drop Out (DO) dapat mempengaruhi penilaian. Oleh karena itu, 

dibutuhkannya suatu teknik dalam melakukan klasifikasi ketepatan waktu lulus 

mahasiswa yang dapat membantu memberikan rekomendasi untuk membuat 

kebijakan dan mencegah mahasiswa terlambat dalam studinya. Penelitian ini 

bertujuan membandingkan kinerja metode Support Vector Machine dan Random 

Forest. Kedua metode tersebut menghasilkan accuracy yang dapat dijadikan 

sebagai acuan dalam membandingkan performa pada kedua metode. Data yang 

digunakan dalam penelitian ini adalah 243 data mahasiswa Teknik Informatika 

Universitas Sriwijaya yang terdiri dari 102 data tepat waktu dan 141 data 

mahasiswa lulus tidak tepat waktu. Hasil penelitian ini menunjukkan bahwa 

akurasi metode Support Vector Machine memperoleh nilai rata-rata accuracy 

tertinggi sebesar 0.79 pada kernel RBF dengan konfigurasi parameter C = 10, 

sedangkan pada Random Forest memperoleh nilai rata-rata accuracy tertinggi 

sebesar 0.77 pada konfigurasi parameter N-estimator = 50. 

 

Kata Kunci: Klasifikasi, Ketepatan Waktu Lulus, Support Vector Machine, 

Random Forest. 
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BAB I 

PENDAHULUAN 

 

1.1 Pendahuluan 

Pada bab ini akan dibahas mengenai latar belakang masalah, rumusan 

masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah, sistematika 

penulisan, dan kesimpulan. 

1.2 Latar Belakang 

Kualitas perguruan tinggi di Indonesia diukur menggunakan Akreditasi. 

Akreditasi merupakan salah satu bentuk penilaian kualitas dan kelayakan 

perguruan tinggi atau program studi yang diselenggarakan oleh suatu organisasi 

atau instansi di luar perguruan tinggi (Raditya et al., 2016). Salah satu faktor 

penentu dalam penilaian akreditasi adalah persentase kelulusan dalam setiap 

program1. Sehingga persentase keterlambatan kelulusan maupun Drop Out (DO) 

dapat mempengaruhi penilaian kualitas perguruan tinggi. Oleh karena itu, 

dibutuhkannya suatu teknik dalam melakukan klasifikasi ketepatan waktu lulus 

mahasiswa yang dapat membantu memberikan rekomendasi untuk membuat 

kebijakan dan mencegah mahasiswa terlambat dalam studinya. 

Klasifikasi kelulusan tepat waktu mahasiswa tentunya dirasa juga 

dibutuhkan oleh mahasiswa. Klasifikasi ini bisa menjadi motivator bagi 

mahasiswa untuk menjaga disiplin dan konsistensi dalam studi, sehingga mereka 

 
1 BAN-PT. (2019). Akreditasi Perguruan Tinggi Kriteria dan Prosedur 3.0. Badan Akreditasi 

Nasional Perguruan Tinggi, 18 
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dapat menghindari penundaan yang berpotensi memperpanjang waktu lulus dan 

ancaman sanksi Drop Out (DO) terhadap dirinya. 

Penelitian mengenai ketepatan waktu lulus yang dilakukan Pratama et al., 

(2021)  menggunakan algoritma Support Vector Machine menggunakan tiga 

kernel mendapatkan hasil rata-rata akurasi tertinggi pada kernel GaussianRBF 

80,55%, kemudian kernel Polynomial Deggre 63.33%, dan kernel Linier 64.44%. 

algoritma Support Vector Machine cukup sering di jumpai di berbagai penelitian 

sebelumnya, seperti pada penelitian yang dilakukan oleh Danades et al., (2017) 

dengan membandingkan algoritma K-Nearest Neigbor dengan algoritma Support 

Vector Machine dalam penelitian tersebut menghasilkan nilai rata-rata akurasi 

Support Vector Machine sebesar  92.40%. 

Meskipun akurasi Support Vector Machine sudah tergolong besar, tetapi 

studi lainnya dari Supriyadi,  Support Vector Machine dilakukan optimalisasi 

menggunakan Particle Swarm Optimization dan mendapatkan hasil dengan 

peningkatan akurasi sebesar 1.91% dari akurasi awal 80.14% menjadi  82,05% 

(Supriyadi, 2017). 

Berbeda dengan Support Vector Machine, Random Forest cukup jarang 

ditemui dalam kasus klasifikasi ketepatan waktu lulus mahasiswa. Meski sedikit, 

Random Forest terbukti memiliki akurasi yang cukup baik dalam melakukan 

klasifikasi. Dalam penelitian Sunaryanto et al., membandingkan 4 algoritma 

klasifikasi berbeda dalam melakukan klasifikasi, Random Forest mendapatkan 

akurasi tertinggi dengan persentase akurasi 100% (Sunaryanto et al., 2022).  
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Penelitian lainnya oleh Gunawan et al., membandingkan beberapa algoritma 

data mining untuk memprediksi ketepatan waktu lulus. Algoritma yang digunakan 

seperti C4.5, K-Nearest Neighbor, Naive Bayes serta Random Forest. Random 

Forest memperoleh akurasi tertinggi dengan persentase akurasi sama dengan 

metode lainnya yaitu K-Nearest Neigbor  dengan akurasi 72,651%. 

Dari permasalahan di atas terdapat perbedaan hasil metode Support Vector 

Machine dan Random Forest maka perlu dibandingkan kedua metode untuk 

mencari hasil terbaik pada suatu permasalahan. Pada penelitian ini akan 

dibandingkan Algoritma Support vector Machine dan Random Forest untuk 

klasifikasi ketepatan waktu lulus mahasiswa Universitas Sriwijaya.  

1.3 Rumusan Masalah 

Berdasarkan hasil uraian latar belakang di atas maka dapat dibuat 

pertanyaan penelitian sebagai berikut : 

1. Bagaimana membangun sistem klasifikasi ketepatan waktu lulus 

mahasiswa menggunakan metode Support Vector Machine dan Random 

Forest ? 

2. Bagaimana kinerja Support Vector Machine dan Random Forest dalam 

proses klasifikasi ketepatan waktu lulus mahasiswa ? 

3. Manakah metode terbaik di antara Support Vector Machine dan 

Random Forest dalam melakukan klasifikasi ketepatan waktu lulus 

mahasiswa ? 
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1.4 Tujuan Penelitian 

Dalam penelitian ini ada beberapa tujuan yang ingin dicapai, yaitu sebagai 

berikut : 

1. Mengembangkan perangkat lunak klasifikasi ketepatan waktu lulus 

mahasiwa mengunakan metode Support Vector Machine dan Random 

Forest. 

2. Mengetahui kinerja Support Vector Machine dan Random Forest dalam 

proses klasifikasi ketepatan waktu lulus mahasiswa. 

3. Mengetahui metode terbaik di antara Support Vector Machine dan 

Random Forest dalam melakukan klasifikasi ketepatan waktu lulus 

mahasiswa. 

1.5 Manfaat Penelitian  

Adapun Manfaat yang ingin dicapai dari penelitian ini adalah :  

1. Menghasilkan informasi akurasi untuk klasifikasi ketepatan waktu 

kelulusan mahasiswa menggunakan metode Support Vector Machine 

dan Random Forest. 

2. Sebagai rekomendasi untuk pihak Universitas Sriwijaya dalam 

memprediksi kelulusan guna meningkatkan persentase kelulusan 

mahasiswa Universitas Sriwijaya. 

1.6 Batasan Masalah 

Agar permasalahan yang dibahas tidak terlalu luas maka dilakukan 

pembatasan masalah, yaitu : 
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1. Data yang digunakan pada penelitian ini merupakan data mahasiswa 

Jurusan Teknik Informatika Universitas Sriwijaya Angkatan 2015 dan 

2016. 

2. Data yang digunakan berupa Nama, NIM, Jenis kelamin, Indeks 

Prestasi Kumulatif (IPK) , Indeks Prestasi Semester (IPS) mulai dari 

semester 1 hingga semester 6. 

1.7 Sistematika Penulisan 

Sistematika penulisan penelitian ini adalah sebagai berikut :  

BAB I. PENDAHULUAN 

Pada bab ini dibahas mengenai latar belakang masalah, rumusan 

masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah, sistematika 

penulisan, dan kesimpulan. 

BAB II. KAJIAN LITERATUR 

Pada bab ini dibahas dasar-dasar teori yang digunakan dalam 

penelitian, seperti definisi dan algoritma yang digunakan beserta Langkah 

kerja metode dan algoritma serta kajian literatur penelitian terdahulu yang 

relevan terhadap penelitian ini.  

BAB III. METODELOGI PENELITIAN 

Pada bab ini dibahas mengenai tahapan yang akan dilakukan pada 

penelitian ini. Di setiap tahapan penelitian akan dijelaskan secara rinci 
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berdasarkan pada kerangka kerja dan diteruskan dengan perancangan 

manajemen proyek pada pelaksanaan penelitian. 

BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK 

Pada bab ini berkaitan dengan analisis dan rancangan pengembangan 

perangkat lunak. Dimulai dengan analisis kebutuhan, desain dan konstruksi 

perangkat lunak, dan diakhiri dengan pengujian untuk memastikan bahwa 

pengembangan sistem yang memenuhi persyaratan telah dibangun. 

BAB V. HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN 

Pada bab ini menjelaskan hasil pengujian. Berisi tabel dengan hasil 

evaluasi dan analisis percobaan, serta grafik, akan berfungsi sebagai 

referensi untuk menarik kesimpulan dari studi. 

BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN 

Pada bab ini dibahas mengenai kesimpulan dari semua uraian 

sebelumnya serta saran yang diambil dari hasil penelitian. 

1.8 Kesimpulan 

Berdasarkan masalah yang telah diuraikan di atas maka akan dilakukan 

penelitian terhadap klasifikasi kelulusan mahasiswa menggunakan metode 

Support Vector Machine dan Random Forest. 
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