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ABSTRACT

The rapid development of Artificial Intelligence (AI) enables this technology to be
used for various purposes, one of which is generating text that resembles human
writing. This capability brings a new challenge, especially in distinguishing
between text generated by Al and text created directly by humans. This study
utilizes the Bidirectional Long Short-Term Memory (BiLSTM) method and
Word2Vec word embedding to classify Al-generated text as a solution to this
challenge. The data used consists of 23,000 essay texts divided into two classes,
human and AI. The results show that the best BiLSTM model, with a
hyperparameter configuration of learning rate 0.0001, 128 hidden units, 0.2
dropout, batch size of 32, and 15 epochs, achieves excellent performance in
classifying Al-generated text, with an accuracy of 99.30%, precision of 99.56%,
recall of 99.04%, and an f1-score of 99.30%.

Keywords : Artificial Intelligence, Bidirectional Long Short-Term Memory, Text
Classification, Word2Vec
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ABSTRAK

Perkembangan Al (Artificial Intelligence) yang sangat pesat memungkinkan
teknologi ini digunakan untuk berbagai tujuan, salah satunya menghasilkan teks
yang menyerupai tulisan manusia. Kemampuan ini membawa tantangan baru
terutama dalam membedakan antara teks yang dihasilkan Al dengan teks yang
dibuat langsung oleh manusia. Penelitian ini menggunakan metode Bidirectional
Long Short-Term Memory (BiLSTM) dan word embedding Word2Vec dalam
melakukan klasifikasi teks buatan Al sebagai solusi atas tantangan tersebut. Data
yang digunakan berupa 23.000 teks esai yang terbagi dalam dua kelas yaitu manusia
dan Al Hasil penelitian menunjukkan bahwa model BiLSTM terbaik, dengan
konfigurasi hyperparameter yaitu learning rate 0,0001, hidden unit 128, dropout
0,2, batch size 32 dan epoch 15, mampu menghasilkan peforma yang sangat baik
dalam melakukan klasifikasi teks buatan Al, dengan accuracy mencapai 99,30%,
precission 99,56%, recall 99,04%, dan f-1 score 99,30%.

Kata Kunci : Artificial Intelegence, Bidirectional Long Short-Term Memory,
Klasifikasi Teks, Word2Vec
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BAB I

PENDAHULUAN

1.1. Pendahuluan
Pada bab pendahuluan ini akan membahas latar belakang, rumusan masalah,
tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah, sistematika penulisan, dan

kesimpulan. Bab ini akan berisi penjelasan umum mengenai keseluruhan penelitian.

1.2. Latar Belakang

Kecerdasan buatan atau Artificial Intelligence (Al) adalah cabang ilmu
komputer yang berfokus pada pengembangan sistem komputer yang mampu
melakukan tugas layaknya manusia (Karyadi, 2023). Tujuan utama kecerdasan
buatan adalah memodelkan pemikiran dan perilaku manusia dalam bentuk
algoritma dan program komputer (Dewanto, 2023). Teknologi ini dirancang untuk
menghasilkan mesin yang dapat belajar, memahami, merencanakan, dan
beradaptasi, sehingga mampu menyelesaikan berbagai tugas secara mandiri dan
efisien (Karyadi, 2023). Seiring dengan perkembangan teknologi, Al telah semakin
canggih dan diterapkan diberbagai bidang, termasuk bidang komunikasi dan
penulisan.

Perkembangan Al telah memungkinkan sistem untuk menghasilkan teks
yang sangat mirip dengan teks buatan manusia. Salah satu inovasi terdepan dalam
hal ini adalah model Generative Pre-trained Transformer (GPT), yang mampu
membuat teks dalam berbagai bentuk dan gaya bahasa, termasuk esai. Model ini

menggunakan pendekatan deep learning yang disebut transformer, yang
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memungkinkan model untuk memahami dan menghasilkan teks yang alami dan
responsif (Setiawan et al., 2023). Dengan demikian, teknologi ini membuat Al
mampu menghasilkan konten tertulis secara otomatis dengan tingkat kemiripan
yang tinggi terhadap karya tulis manusia. Salah satu genenerasi dari model
Generative Pre-trained Transformer (GPT) yaitu GPT-3 mempunyai kinerja yang
sangat mengesankan dalam menghasilkan teks yang mirip dengan teks buatan
manusia sehingga teks yang dihasilkan sering kali tidak dapat dibedakan dari teks
yang ditulis oleh manusia (Brown et al, 2020).

Esai adalah salah satu bentuk tulisan yang berfungsi untuk menyampaikan
argumen, opini, atau analisis penulis mengenai topik tertentu. Kegiatan menulis
esai, selain mementingkan unsur pikiran, penalaran, dan data faktual, juga
memperhatikan aspek penggunaan bahasa sehingga menghasilkan tulisan yang baik
(Walef, 2022). Dalam konteks akademik, esai memiliki peran penting sebagai alat
penilaian kemampuan berpikir kritis dan analitis seorang individu. Namun, dengan
kemampuan Al yang semakin berkembang, keaslian esai mulai dipertanyakan
karena ada kemungkinan esai tersebut dihasilkan oleh Al, bukan manusia. Oleh
karena itu, penting untuk memiliki sistem yang mampu mengklasifikasikan mana
esai yang dibuat oleh manusia dan mana yang dihasilkan oleh Al

Salah satu solusi untuk mengatasi permasalahan tersebut adalah
penggunaan metode machine learning dan deep learning untuk mengklasifikasikan
apakah suatu esai ditulis oleh manusia atau dihasilkan oleh Al. Penelitian yang
dilakukan oleh Setiawan & Ariatmanto (2024) membandingkan kinerja metode

machine learning (KNN, RF, SVM) dan deep learning (LSTM dan BILSTM) dalam
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mengklasifikasikan dataset evaluasi pembelajaran yang terdiri dari 663 data positif,
552 data negatif, 465 data netral. Berdasarkan hasil eksperimen, BiILSTM mencapai
akurasi tertinggi (72.25%), diikuti LSTM (70.81%), RF (69.37%), SVM (62.88%)),
dan KNN (59.82%). Hasil penelitian tersebut menunjukkan bahwa metode deep
learning, khususnya BiLSTM dan LSTM, secara konsisten unggul dalam
mengenali pola kompleks dalam data dibanding metode machine learning seperti
KNN, RF, dan SVM, sehingga lebih efektif dalam malakukan pengklasifikasian.

Penelitian lain yang dilakukan oleh Fadli (2020) membahas mengenai
klasifikasi cuitan twitter yang mengandung cyberbullying dengan membandingkan
kinerja model BiLSTM dan LSTM. Hasil penelitian menunjukkan bahwa model
BiLSTM dengan nilai akurasi sebesar 95.24% lebih unggul dibandingkan model
LSTM yang mencapai akurasi sebesar 94.87%. Kedua model tersebut menunjukkan
performa yang sangat kompetitif, meskipun BiLSTM sedikit lebih unggul.

Pada penelitian ini, metode BiLSTM akan digunakan untuk melakukan
klasifikasi teks buatan Al karena kemampuannya yang unggul dalam menangkap
pola kompleks. BiLSTM memanfaatkan konteks informasi sebelumnya dan
konteks informasi setelahnya dengan memproses data dari arah berlawanan yaitu
maju (forward) dan mundur (backward) dengan hidden layer terpisah (Afrianto et
al, 2022). Pendekatan ini memungkinkan model BiLSTM untuk lebih efektif
memahami konteks secara mendalam sehingga mampu membedakan teks yang
ditulis oleh manusia dengan yang dihasilkan oleh AIl. Dengan memanfaatkan
metode ini, diharapkan hasil klasifikasi akan lebih akurat dan sistem akan lebih

efektif dalam membedakan kedua jenis esai tersebut.
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1.3. Rumusan Masalah
Berdasarkan permasalahan yang telah dijelaskan pada latar belakang,
rumusan masalah penelitian ini adalah :
1. Bagaimana proses klasifikasi teks buatan Artificial Intelligence (Al)
dilakukan dengan metode Bidirectional Long Short-Term Memory ?
2. Bagaimana hasil evaluasi kinerja metode Bidirectional Long Short-

Term Memory dalam mengklasifikasikan teks buatan Al ?

1.4. Tujuan Penelitian
Tujuan dari penelitian ini sesuai dengan rumusan masalah yang telah
dijelaskan sebelumnya, adalah:

1. Menghasilkan sistem klasifikasi yang mampu membedakan teks buatan
Artificial Intelligence (Al) dengan buatan manusia menggunakan
metode Bidirectional Long-Short Term Memory.

2. Mengukur kinerja metode BiLSTM untuk klasifikasi teks buatan

Artificial Intelligence (Al).

1.5. Manfaat Penelitian
Manfaat yang dapat diperoleh dari penelitian ini :
1. Mengetahui informasi pengklasifikasian teks buatan Artificial
Intelligence (Al) menggunakan metode BiLSTM.
2. Hasil penelitian ini dapat menjadi rujukan untuk penelitian yang
berkaitan dengan pengklasifikasian teks, khususnya dalam klasifikasi

teks esai buatan Al menggunakan metode BiLSTM.
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1.6. Batasan Masalah
Adapun batasan masalah dari penelitian ini adalah:
1. Dataset klasifikasi yang digunakan bersumber dari website Kaggle.
2. Data yang digunakan adalah teks esai berbahasa Inggris.
3. Klasifikasi dibagi menjadi dua kategori yaitu buatan Al dan buatan

manusia.

1.7. Sistematika Penulisan
Sistematika penulisan tugas akhir mengikuti standar penulisan tugas akhir

Fakultas [lmu Komputer Universitas Sriwijaya yaitu sebagai berikut:

BAB I. PENDAHULUAN
Pada bab ini membahas latar belakang, rumusan masalah, tujuan dan
manfaat penelitian, batasan masalah serta sistematika penelitian yang akan

dijadikan sebagai pokok pikiran penelitian ini.

BAB II. KAJIAN LITERATUR
Pada bab ini membahas landasan teori yang digunakan dalam penelitian,
seperti definisi Artificial Intelligence (Al) dan metode Bidirectional Long-Short

Term Memory, serta beberapa literatur yang relevan dengan penelitian ini.

BAB III. METODOLOGI PENELITIAN
Pada bab ini membahas proses yang akan dilaksanakan selama penelitian,
Seperti pengumpulan data, analisis data dan perancangan perangkat lunak. Setiap

tahap akan dijelaskan berdasarkan kerangka kerja yang dibuat.
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BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK

Pada bab ini membahas analisis dan rancangan perangkat lunak yang akan
dikembangkan. Diawali dari analisis kebutuhan, perancangan dan konstruksi
perangkat lunak, dan diakhiri dengan pengujian untuk memastikan sistem yang

dikembangkan sudah sesuai dengan rancangan dan kebutuhan penelitian.

BAB V. HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN
Pada bab ini menyajikan hasil pengujian berdasarkan langkah — langkah
yang telah direncanakan. Analisis diberikan sebagai dasar kesimpulan yang akan

diambil dari penelitian ini.

BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN
Pada bab ini membahas kesimpulan yang diambil berdasarkan uraian dalam

bab sebelumnya serta saran yang diberikan berdasarkan penelitian yang telah

dilakukan.

1.8. Kesimpulan
Pada bab ini telah dijelaskan latar belakang, rumusan masalah, tujuan dan
manfaat penelitian, batasan masalah serta sistematika penelitian yang akan

dijadikan sebagai pokok pikiran penelitian ini.
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