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APPLICATION OF THE LONG-SHORT TERM MEMORY METHOD AND
FASTTEXT ON CLASSIFICATION OF HATE SPEECH

Oleh :
Rachmaniah Kesuma Wardani
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ABSTRACT

Hate speech on digital platforms poses a serious threat to social cohesion as
it can lead to discrimination, conflict, and violence. This highlights the importance
of developing automated detection systems to mitigate its impact and create safer
digital spaces. To address this challenge, this study aims to develop a hate speech
classification model in the Indonesian language using the Long Short-Term
Memory (LSTM) method combined with the Fasttext Word Embedding approach.
Fasttext was chosen for its ability to capture sub-word meanings and handle
spelling variations, while LSTM excels in processing sequential data and
understanding textual context comprehensively. The dataset used in this study
comprises 2,980 social media comments categorized into two classes: hate speech
and non-hate speech. The best-performing model, configured with 128 neurons in
the LSTM layer, a dropout rate of 0.7, a learning rate of 0.1, a batch size of 64, and
trained for 30 epochs, achieved an accuracy of 92.24%, a precision of 92.58%, a
recall of 92.58%, and an FI-score of 92.58%. These results demonstrate that the
developed model exhibits strong performance in classifying comments with high
accuracy and robust generalization capabilities.

Keywords: Hate Speech, Classification, LSTM, Fasttext
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PENERAPAN METODE LONG-SHORT TERM MEMORY DAN FASTTEXT
PADA

KLASIFIKASI UJARAN KEBENCIAN

Oleh :
Rachmaniah Kesuma Wardani

09021282126090

ABSTRAK

Ujaran kebencian di platform digital menjadi ancaman serius bagi kohesi
sosial karena dapat memicu diskriminasi, konflik, dan kekerasan. Kondisi ini
menekankan pentingnya pengembangan sistem deteksi otomatis untuk mengurangi
dampaknya serta menciptakan ruang digital yang lebih aman. Untuk menjawab
tantangan ini, penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan model klasifikasi
ujaran kebencian dalam bahasa Indonesia dengan menggunakan metode Long
Short-Term Memory (LSTM) yang dikombinasikan dengan pendekatan Word
Embedding Fasttext. Fasttext dipilih karena kemampuannya menangkap makna
sub-kata dan mengatasi variasi ejaan, sementara LSTM unggul dalam menangani
urutan data dan konteks teks secara mendalam. Dataset yang digunakan dalam
penelitian ini terdiri dari 2.980 data komentar media sosial yang terbagi menjadi
dua kelas: ujaran kebencian dan non-ujaran kebencian. Model terbaik, dengan
parameter 128 neuron pada LSTM, dropout rate sebesar 0.7, learning rate sebesar
0.1, batch size 64, dan pelatihan selama 30 epoch, berhasil mencapai akurasi
sebesar 92.24%, precision sebesar 92.58%, recall sebesar 92.58%, dan F1-score
sebesar 92.58%, menunjukkan bahwa model yang dikembangkan memiliki
performa yang kuat dalam mengklasifikasikan komentar dengan akurasi tinggi dan
kemampuan generalisasi yang baik.

Kata Kunci: Ujaran Kebencian, Klasifikasi, LSTM, Fasttext
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BAB |

PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan

Pada bab pendahuluan akan dibahas latar belakang masalah, rumusan
masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah,
sistematikan penulisan, kesimpulan serta gambaran umum dari penelitian
yang dilakukan penulis. Pada bab ini juga akan dijelaskan metode yang akan
digunakan dalam penelitian dan penelitian yang terkait yang telah diteliti
sebelumnya.
1.2 Latar Belakang

Ujaran kebencian bagaikan virus yang marak di berbagai platform
daring, menghadirkan dampak negatif yang sangat serius seperti
diskriminasi, kekerasan, dan polarisasi sosial. Fenomena ini tidak hanya
merusak hubungan antarindividu, tetapi juga dapat mengganggu kohesi
sosial dalam masyarakat (Benesch, 2014). Ujaran kebencian yang tersebar
secara masif dan cepat melalui internet memperkuat stereotip, memicu
permusuhan antar kelompok, dan bahkan dapat berujung pada tindakan
kekerasan fisik (Citron, 2014). Oleh karena itu, Klasifikasi ujaran kebencian
ini dapat berguna bagi pembaca untuk dapat meningkatkan kesadaran publik
terhadap dampak negatif dari ujaran kebencian. Salah satu metode yang
dapat digunakan untuk tujuan ini adalah Long Short-Term Memory

(LSTM).

I-1



Metode Long Short-Term Memory (LSTM) mempunyai kemampuann
yang unggul dalam menangani data urutan panjang dan mengingat
informasi dalam jangka waktu yang lama (Hochreiter & Schmidhuber,
1997). LSTM merupakan modifikasi dari RNN (Recurrent Neural Network)
yang dirancang khusus untuk mengatasi masalah vanishing gradient yang
sering muncul pada jaringan berulang, terutama ketika harus memproses
urutan data yang panjang (Bengio et al., 1994). Kelebihan utama LSTM
terletak pada arsitekturnya yang mampu mempertahankan informasi
penting dari urutan data yang panjang serta kemampuan untuk mengingat
dan melupakan informasi secara selektif melalui mekanisme yang disebut
gates (Gers et al., 2000). Hal ini sangat relevan dalam pemrosesan bahasa
alami (NLP), di mana konteks kata-kata dalam kalimat dan paragraf
memainkan peran krusial dalam menentukan makna keseluruhan

(Goldberg, 2017).

Pada proses klasifikasi berbasis LSTM, penggunaan Word Embedding
menjadi sangat penting untuk meningkatkan akurasi dan efisiensi sistem
(Mikolov et al., 2013). Word Embedding memungkinkan representasi kata-
kata dalam bentuk vektor yang dapat diproses oleh algoritma machine
learning, sehingga konteks dan hubungan antar kata dapat dipahami dengan
lebih baik (Pennington et al., 2014). Fasttext adalah salah satu teknik Word
Embedding yang memilik kelebihan dalam mempertimbangkan sub-kata.
Berbeda dengan teknik Word Embedding lainnya seperti Word2Vec yang

hanya menghasilkan satu vektor per kata, Fasttext memperlakukan setiap
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kata sebagai kumpulan n-gram karakter, yang memungkinkan model untuk
menangkap makna kata-kata yang jarang muncul atau tidak dikenal dengan
lebih baik (Bojanowski et al., 2016). Pendekatan ini juga meningkatkan
kemampuan model dalam memahami variasi ejaan dan bentuk kata yang
berbeda, yang penting dalam pemrosesan bahasa alami (NLP) (Mikolov et

al., 2017).

Kelebihan Fasttext juga termasuk kemampuannya untuk menghasilkan
representasi kata yang robust terhadap variasi dan kesalahan ejaan, yang
sering kali menjadi tantangan dalam pemrosesan teks informal seperti
komentar di media sosial (Bojanowski et al., 2016). Hal ini semakin
memperkuat kombinasi Fasttext dan LSTM dalam menghadapi tantangan
yang ada dalam klasifikasi ujaran kebencian. Dengan menggunakan
Fasttext untuk menghasilkan embedding kata yang kuat dan menggunakan
LSTM untuk mengolah urutan kata-kata tersebut, sistem yang dihasilkan
diharapkan dapat mencapai tingkat kinerja yang tinggi dalam mendeteksi
ujaran kebencian, sebagaimana diukur melalui metrik seperti Precision,

Recall, dan F1-score (Sandesara et al., 2020).

Kombinasi metode LSTM dan Fasttext ini mungkin dapat
meningkatkan kinerja sistem klasifikasi ujaran kebencian. Fasttext, dengan
kemampuannya menghasilkan representasi kata yang lebih rumit dan
menangkap makna morfologis dari kata-kata, menyediakan input yang lebih

informatif dan kontekstual bagi LSTM (Bojanowski et al., 2016). Input yang
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lebih rumit ini memungkinkan LSTM untuk lebih efektif dalam memproses
urutan teks dan mempertahankan informasi penting dari konteks kata-kata
tersebut (Hochreiter & Schmidhuber, 1997). Dengan kata lain, Fasttext
membantu LSTM untuk memahami teks dengan lebih baik, sementara
LSTM memanfaatkan informasi tersebut untuk membuat prediksi yang

lebih akurat mengenai adanya ujaran kebencian (Mikolov et al., 2017).

Dalam penelitian sebelumnya yang berjudul “Penerapan Metode Long
Short Term Memory Untuk Klasifikasi Pada Hate speech” menggunakan
data sekunder yang berasal dari Kaggle yaitu Indonesian Abusive and Hate
speech. Data ini memiliki 13.169 baris dengan 13 atribut dengan nilai 0O
untuk nilai ‘tidak’ dan 1 untuk nilai ‘ya’ berhasil mendapatkan nilai akurasi
pada data latih sebesar 86.23% dan akurasi pada data validasi sebesar

87.10% dengan epoch sebanyak 10. (Kholifatullah & Prihanto, 2023).

Secara keseluruhan, penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan
sistem klasifikasi ujaran kebencian yang lebih akurat dan andal dengan
menggabungkan kekuatan metode LSTM dan Fasttext. Kombinasi ini
diharapkan tidak hanya dapat meningkatkan akurasi deteksi tetapi juga
dapat menyediakan dasar yang kuat bagi pengembangan metode klasifikasi
teks lainnya di masa depan. Dengan demikian, hasil penelitian ini tidak
hanya memberikan kontribusi pada bidang NLP tetapi juga berkontribusi

pada upaya menciptakan lingkungan digital yang lebih aman dan positif.
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1.3 Rumusan Masalah

Berdasarkan permasalahan yang telah diuraikan pada latar belakang
maka rumusan masalah yang dapat disimpulkan pada penelitian ini adalah
sebagai berikut :

1. Bagaimana penerapan Fasttext dan LSTM pada klasifikasi ujaran
kebencian?

2. Bagaimana tingkat kinerja klasifikasi ujaran kebencian dengan
menggunakan metode Fasttext dan LSTM yang berupa Accuraccy,
Precision, Recall, dan F1-score?

1.4 Tujuan Penelitian

Adapun tujuan dilakukannya penelitian ini adalah sebagai berikut :

1. Mengetahui langkah penerapan Fasttext dan LSTM pada klasifikasi
ujaran kebencian.

2. Mengetahui tingkat kinerja Klasifikasi ujaran kebencian dengan
menggabungkan metode Fasttext dan LSTM vyang berupa
Accuraccy Precision, Recall, dan F1-score.

1.5 Manfaat Penelitian

Adapun manfaat pada penelitian ini adalah sebagai berikut :

1. Memperbaiki efektivitas deteksi pada teks informal, seperti
komentar di media sosial, yang sering mengandung variasi bahasa.

2. Memperluas pemahaman tentang bagaimana metode LSTM dan
Fasttext dapat memproses dan memahami konteks teks dengan lebih

baik.



3. Hasil penelitian ini dapat menjadi referensi untuk penelitian
selanjutnya.
1.6 Batasan Masalah
Adapun batasan masalah pada penelitian ini adalah sebagai berikut :
1. Klasifikasi terdiri dari 2 label yaitu, Hate-Speech dan Non-Hate-
Speech
2. Data yang digunakan dalam penelitian ini dalam Bahasa
Indonesia.
1.7 Sistematika Penulisan
Adapun sistematika penulisan pada penelitian ini adalah sebagai
berikut :
BAB I. PENDAHULUAN
Bab ini menguraikan mengenai latar belakang, rumusan
masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah, dan
sistematika penulisan pada penelitian ini.
BAB II. KAJIAN LITERATUR
Bab ini membahas mengenai dasar-dasar teori dan ini juga
menguraikan penelitian-penelitian terdahulu yang terkait dengan
penelitian ini.
BAB III. METODOLOGI PENELITIAN
Bab ini berisi pembahasan mengenai metodologi dan tahapan
perancangan penelitian seperti pengumpulan data, metode

pengembangan perangkat lunak, dan manajemen proyek penelitian.



BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK

Pada bab IV akan dijelaskan perancangan, implementasi,
rencana pengujian serta penerapan metode Long-short term memory
dan Fasttext dalam sistem klasifikasi ujaran kebencian.
BAB V. HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN

Pada bab V akan membahas hasil penelitian dan analisis
sistem klasifikasi ujaran kebencian yang telah dibuat.

BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN

Pada bab VI diisi dengan kesimpulan dari analisis pada bab-
bab sebelumnya serta saran yang dapat diberikan penulis untuk
pengembangan lebih lanjut mengenai penerapan metode Long-short

term memory dan Fasttext pada sistem klasifikasi ujaran kebencian.

1.8 Kesimpulan

Berdasarkan latar belakang penelitian yang telah diuraikan di atas,
penelitian ini akan mengklasifikasi teks yang termasuk ke dalam jenis-jenis
Hate speech dengan menggunakan metode Long Short Term Memory

(LSTM) dan Fasttext
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