ANALISIS SEBARAN TOPIK ARTIKEL ILMIAH
MENGGUNAKAN INDOBERT DAN K-MEANS

Diajukan Sebagai Syarat Untuk Menyelesaikan
Pendidikan Program Strata-1 Pada
Jurusan Teknik Informatika

MU 2UAT PENGABOLS

Oleh :

SITI MARITZA AQILA
NIM: 09021282126048

Jurusan Teknik Informatika
FAKULTAS ILMU KOMPUTER UNIVERSITAS SRIWIJAYA
2024



LEMBAR PENGESAHAN SKRIPSI

ANALISIS SEBARAN TOPIK ARTIKEL ILMIAH MENGGUNAKAN
INDOBERT DAN K-MEAN§S

Qleh :

Siti Maritza Agila
NIM: 09021282126048

i



TANDA LULUS UJIAN KOMPREHENSIF

Pada bari Sciasa tanggal 31 Desember 2024 telsh dilaksanskan ujian kompreheasif

Sriwijaya.

Nama : Siti Maritza Aqila

Nim 1 09021282126048

Judui : Analisis Sebaran Topik Adtike! Iimish Monggunakan IndoBERT
dan K-Means

Dan dinyatakan LULUS.

1. Ketua Penguji .

NIP. 199107:22019032016
2. Penguji [

NiP. 198712032022031006

3. Pembimbing

Novi Yusliani, SK.
NIP. 198211082012122001

il



HALAMAN PERNYATAAN

Yang bertanda tangan di bawah ini :

Nama : Siti Maritza Aqila

NIM :09021282126048

Program Studi : Teknik Informatika

Judul Skripsi - Analisis Sebaran Topik Artikel Ilmiah Menggunakan
IndoBERT dan K-Means

Hasil Pengecekan Software iThenticate/Turnitin: 5%

Menyatakan bahwa laporan penelitian saya merupakan hasil karya sendiri
dan bukan hasil penjiplakan/plagiat. Apabila ditemukan unsur penjiplakan/plagiat
dalam penelitian ini maka saya bersedia menerima sanksi akademik dari
Universitas Sriwijaya sesuai dengan ketentuan yang berlaku.

Demikian pernyataan ini saya buat dengan sebenarnya dan tidak ada
paksaan oleh siapapun.

Palembang, 6 Januari 2024

i ‘ ‘P ‘
™ METERAI 74 5
TEMPE
DAMX 110265741
Siti Maritza Aqila
NIM. 09021282126048

v



MOTTO DAN PERSEMBAHAN

“Setiap halaman yang ditulis adalah bukti perjuangan, doa, dan dukungan tulus

dari orang-orang terdekat.”

Saya persembahkan karya tulis ini kepada:
e Orangtua

e Keluarga Besar

e Sahabat

e Teman Seperjuangan

e Fakultas [lmu Komputer

e Universitas Sriwijaya



Abstract

The significant increase in the number of scientific articles published along
with advances in science and technology poses challenges in managing and
organizing articles to support the efficiency of literature analysis. This research
aims to develop a scientific article topic distribution analysis system by utilizing the
IndoBERT model and the K-Means algorithm. The dataset used comes from 12
nationally accredited scientific journals on the Science and Technology Index
(SINTA). Clustering evaluation was conducted using silhouette score, with the
highest value of 0.932656 in journals with EISSN 25799258. This clustering model
is then applied to predict new articles based on the relevance of their journal topics,

with inscope or outscope categories determined based on the threshold value.

Keywords: topic distribution analysis of scientific articles, IndoBERT, K-Means,

silhouette score, article prediction.
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Abstrak

Peningkatan jumlah artikel ilmiah yang diterbitkan secara signifikan seiring
dengan kemajuan ilmu pengetahuan dan teknologi menimbulkan tantangan dalam
pengelolaan dan pengorganisasian artikel untuk mendukung efisiensi analisis
literatur. Penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan sistem analisis sebaran
topik artikel ilmiah dengan memanfaatkan model IndoBERT dan algoritma K-
Means. Dataset yang digunakan berasal dari 12 jurnal ilmiah terakreditasi nasional
pada Science and Technology Index (SINTA). Evaluasi klasterisasi dilakukan
menggunakan silhouette score, dengan nilai tertinggi sebesar 0,932656 pada jurnal
dengan EISSN 25799258. Model klasterisasi ini selanjutnya diterapkan untuk
memprediksi artikel baru berdasarkan relevansi topik jurnalnya, dengan kategori

inscope atau outscope yang ditentukan berdasarkan nilai ambang batas (threshold).

Kata kunci: analisis sebaran topik artikel ilmiah, IndoBERT, K-Means, silhouette

score, prediksi artikel.
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BAB1
PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan

Bab pendahuluan ini akan menguraikan mengenai latar belakang masalah,
rumusan masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah penelitian,
dan sistematika penulisan yang akan menjadi landasan bagi pembahasan di bab
berikutnya. Secara keseluruhan, penelitian ini bertujuan untuk menganalisis
sebaran topik artikel ilmiah berdasarkan kesamaan konten menggunakan
IndoBERT dan K-Means. Penelitian ini diharapkan dapat memberikan wawasan
tentang pola distribusi topik artikel ilmiah sehingga mendukung efisiensi

pengelolaan literatur ilmiah secara lebih akurat dan terstruktur.

1.2 Latar Belakang

Jumlah artikel ilmiah yang diterbitkan mengalami peningkatan pesat dalam
beberapa tahun terakhir, sejalan dengan kemajuan ilmu pengetahuan dan teknologi.
Banyaknya artikel ilmiah ini menimbulkan tantangan besar dalam hal pengelolaan
dan pengorganisasian artikel-artikel tersebut. Analisis sebaran topik artikel
berdasarkan relevansi isi merupakan langkah krusial dalam dunia penelitian untuk
meningkatkan efisiensi dalam analisis literatur yang relevan. Akan tetapi, proses
pengelompokan atau analisis sebaran secara manual sering kali memakan waktu
lama dan berisiko mengalami kesalahan manusia (human error). Oleh karena itu,
dibutuhkan sistem yang mampu membantu dalam memahami pola distribusi topik

artikel ilmiah.
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Salah satu teknologi yang banyak digunakan dalam analisis data untuk
pengelompokan dan memahami sebaran topik adalah metode K-Means. Algoritma
ini berfungsi dengan mengelompokkan data ke dalam beberapa grup berdasarkan
kesamaan atribut yang dimiliki. K-Means dapat digunakan untuk mengidentifikasi
pola distribusi artikel berdasarkan kesamaan topik atau kata kunci yang muncul
dalam teks artikel tersebut (MacQueen, 1967). Algoritma ini dikenal karena
kemampuannya dalam memproses data dalam volume besar dengan waktu
komputasi yang relatif cepat (Hartigan & Wong, 1979). Selain itu, K-Means juga
memiliki implementasi yang sederhana sehingga membuat algoritma ini mudah
dipahami dan diaplikasikan, sehingga cocok untuk aplikasi yang membutuhkan
analisis pola data yang cepat dan jelas seperti dalam penelitian pasar dan

pengelompokan data sosial (Jain, 2010).

Dalam analisis sebaran topik menggunakan K-Means, penggunaan model
bahasa adalah hal yang sangat penting. Pada penelitian ini, penulis menggunakan
model bahasa IndoBERT yang merupakan salah satu varian dari BERT. BERT
telah menjadi salah satu model terkemuka dalam pemrosesan bahasa alami karena
kemampuannya untuk menangani tugas-tugas seperti klasifikasi teks, pencocokan
kalimat, dan ekstraksi informasi dengan tingkat akurasi yang tinggi. Model ini
dilatih menggunakan metode pra-pelatihan dan fine-tuning, yang memungkinkan
adaptasi terhadap berbagai jenis tugas bahasa yang berbeda dengan data yang
spesifik. BERT dipilih karena mampu menghasilkan embedding teks dengan
kualitas tinggi melalui proses encoding yang mendalam pada elemen terkecil

dokumen (Devlin et al., 2018). Oleh karena itu, penelitian ini menggunakan model



IndoBERT untuk memahami teks dan K-Means untuk menganalisis pola distribusi

topik artikel ilmiah.

1.3

Rumusan Masalah

Berdasarkan latar belakang yang telah dijelaskan, rumusan masalah yang

dapat diidentifikasi dalam penelitian ini adalah:

1.

1.4

1.5

Bagaimana mengimplementasikan metode IndoBERT dan K-Means untuk
menganalisis sebaran topik artikel ilmiah?
Bagaimana kualitas hasil analisis sebaran topik artikel ilmiah menggunakan

IndoBERT dan K-Means berdasarkan Silhouette Score?

Tujuan Penelitian

Adapun tujuan dari penelitian ini adalah sebagai berikut:

. Menghasilkan sebuah sistem yang mampu menganalisis sebaran topik

artikel ilmiah menggunakan IndoBERT dan K-Means.
Menghasilkan kualitas hasil analisis sebaran topik artikel ilmiah

menggunakan IndoBERT dan K-Means berdasarkan Silhouette Score.

Manfaat Penelitian
Manfaat penelitian ini adalah:
Sistem dapat membantu menganalisis sebaran topik artikel imiah

berdasarkan konten yang sesuai.
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1.7

Diharapkan penelitian ini dapat menjadi referensi untuk penelitian atau
pengembangan selanjutnya.
Batasan Masalah

Adapun batasan masalah pada penelitian ini adalah:

. Data yang digunakan berupa data artikel ilmiah berbahasa Indonesia.

Data yang digunakan berasal dari 12 jurnal yaitu E-Journal Of Cultural
Studies, E-Jurnal Akuntansi, Gadjah Mada International Journal Of
Business, International Journal Of Basic And Applied Science, International
Jounal Of Elementary Education, Jurnal Akuntansi dan Keuangan, Jurnal
Bisnis dan Akuntansi, Jurnal Cendekia : Jurnal Pendidikan Matematika,
Jurnal Kesehatan Andalas, Jurnal Kesehatan Masyarakat, Jurnal Obsesi:
Jurnal Pendidikan Anak Usia Dini, Jurnal Pendidikan Teknik Mesin

Undiksha.

Sistematika Penulisan

Sistematika penulisan tugas akhir disusun berdasarkan standar penulisan

tugas akhir yang ditetapkan oleh Fakultas Ilmu Komputer Universitas Sriwijaya,

yaitu:

BAB I. PENDAHULUAN
Bab ini akan menguraikan latar belakang, rumusan masalah, tujuan
dari penelitian, manfaat penelitian, dan batasan masalah. Pokok-pokok yang

dibahas dalam bab ini akan menjadi pijakan utama bagi bab selanjutnya.

BAB II. KAJIAN LITERATUR



Bab ini menyajikan landasan teori yang mendukung penelitian. Di
dalamnya terdapat tinjauan literatur dan penelitian terdahulu yang relevan
dengan penelitian ini, termasuk penjelasan mengenai Model IndoBERT, K-
Means, serta penjelasan lain yang terkait.

BAB III. METODOLOGI PENELITIAN

Bab ini akan menguraikan metode dan langkah-langkah yang
digunakan dalam penelitian ini mulai dari pengumpulan data, perancangan
dari sistem yang dibuat, dan tahapan dalam melakukan penelitian sesuai
dengan perancangan.

BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK

Bab ini menguraikan proses perancangan perangkat lunak, dimulai
dari analisis kebutuhan hingga tahap pengujian untuk mengevaluasi hasil
pengembangan perangkat lunak tersebut.

BAB V. HASIL DAN PENELITIAN

Bab ini memaparkan hasil penelitian yang dilaksanakan berdasarkan
langkah-langkah dan metode yang telah dirancang. Analisis yang disajikan
dalam bab ini akan menjadi dasar dalam merumuskan kesimpulan dari
penelitian ini.

BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN

Bab ini memaparkan kesimpulan dan saran dari penelitian yang
dilakukan berdasarkan uraian pada bab sebelumnya. Hasil dari penelitian
ini diharapkan dapat menjadi bahan referensi atau acuan untuk penelitian

selanjutnya dan menghasilkan sistem yang lebih baik lagi.
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1.8  Kesimpulan
Bab ini telah menguraikan terkait penelitian yang akan dilakukan mencakup
latar belakang, rumusan masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, serta

batasan masalah dari penulisan yang akan dibuat sebagai dasar pemikiran peneliti.
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