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ABSTRACT

This research is motivated by the rapid growth of the Indonesian film industry and the
increasing need for an accurate film genre classification system to help viewers understand
film content more precisely. Synopsis is often the main reference in identifying film genres,
but the complexity and diversity of languages make the classification process a challenge.
To answer this challenge, this study carries IndoBERT as the main method in classifying
film genres in a multi-label manner based on Indonesian synopses. IndoBERT was chosen
because of its ability to understand the context and structure of the Indonesian language in
depth. The dataset used consists of 1,738 films with five main genres: Drama, Comedy,
Horror, Action, and Romance. As a complement, this study also applies two non-core
optimization techniques, namely Dynamic Thresholding and Per-class Performance
Tracking, to overcome data imbalances between genres and improve prediction accuracy.
As a result, the IndoBERT model managed to achieve an accuracy of 79.23% and a Macro
F1-score of 57.15%, an increase of 6.21% from the initial baseline of 73.03%. The horror
genre recorded the best performance among the other genres with an accuracy of 88.89%
and an F1-score of 77.17%, supported by distinctive and consistent linguistic features. The
model was integrated into a Streamlit-based web application with an average response time
of under 0.25 seconds, proving that IndoBERT is effective and efficient for movie genre
classification in real-world scenarios.

Keywords: IndoBERT, Multi-label Classification, Film Genre, Natural Language

Processing, and Film Synopsis.



ABSTRAK

Penelitian ini dilatarbelakangi oleh pesatnya pertumbuhan industri perfilman
Indonesia dan meningkatnya kebutuhan akan sistem klasifikasi genre film yang
akurat untuk membantu penonton memahami konten film dengan lebih tepat.
Sinopsis sering kali menjadi referensi utama dalam mengidentifikasi genre film,
namun kompleksitas dan keragaman bahasa membuat proses klasifikasi menjadi
tantangan tersendiri. Untuk menjawab tantangan tersebut, penelitian ini mengusung
IndoBERT sebagai metode utama dalam mengklasifikasikan genre film secara
multi-label berdasarkan sinopsis berbahasa Indonesia. IndoBERT dipilih karena
kemampuannya dalam memahami konteks dan struktur bahasa Indonesia secara
mendalam. Dataset yang digunakan terdiri dari 1.738 film dengan lima genre
utama: Drama, Komedi, Horor, Laga, dan Romantis. Sebagai pelengkap, penelitian
ini juga menerapkan dua teknik optimasi non-inti, yaitu Dynamic Thresholding dan
Per-class Performance Tracking, guna mengatasi ketidakseimbangan data antar
genre dan meningkatkan ketepatan prediksi. Hasilnya, model IndoBERT berhasil
mencapai akurasi 79,23% dan Macro Fl-score 57,15%, meningkat 6,21% dari
baseline awal 73,03%. Genre horor mencatatkan performa terbaik dari genre yang
lain dengan akurasi 88,89% dan Fl-score 77,17%, didukung oleh ciri linguistik
yang khas dan konsisten. Model ini diintegrasikan ke dalam aplikasi web berbasis
Streamlit dengan rata-rata waktu respons di bawah 0,25 detik, membuktikan bahwa
IndoBERT efektif dan efisien untuk klasifikasi genre film dalam skenario dunia
nyata.

Keywords: IndoBERT, Multi-label Classification, Genre Film, Natural Language

Processing, dan Sinopsis Film.
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BAB1
PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan

Bab ini akan menguraikan elemen-elemen utama yang menjadi landasan
penelitian ini. Pembahasan akan mencakup beberapa aspek kunci, di antaranya latar
belakang masalah, rumusan masalah, batasan masalah, tujuan penelitian, dan
manfaat penelitian. Uraian mengenai aspek-aspek fundamental tersebut akan
berfungsi sebagai kerangka dasar yang mengarahkan keseluruhan proses penelitian
ini.

1.2 Latar Belakang Masalah

Pada kurun waktu lima tahun terakhir, pertumbuhan Perfilman Nasional
menunjukkan perkembangan yang menggembirakan. Tren positif ini terlihat dari
beberapa indikator utama, antara lain jumlah produksi film dan jumlah penonton.
Berdasarkan data Pusat Pengembangan Perfilman Indonesia, produksi film nasional
pada tahun 2018 mencapai 132 judul dengan 51,2 juta penonton, sementara tahun
2019 mencatatkan 129 judul dengan jumlah penonton yang relatif stabil di angka

51,2 juta (Badan Perfilman Indonesia [BPI], 2025).

Seiring dengan pertumbuhan industri film nasional yang pesat, kebutuhan akan
sistem Kklasifikasi film yang akurat menjadi semakin penting. Film memiliki
beragam genre seperti romantis, horor, thriller, komedi, dan fantasi. Namun, masih

banyak penikmat film yang mengalami kesulitan dalam membedakan genre-genre



tersebut, sehingga pesan yang ingin disampaikan melalui film tidak dapat

tersampaikan secara maksimal kepada penontonnya (Akbar et al., 2025)

Berbagai penelitian telah dikembangkan untuk meningkatkan akurasi dalam
klasifikasi genre film berdasarkan sinopsis. Studi oleh Madana (2021)
membandingkan metode Support Vector Machine (SVM) dan Convolutional
Neural Network (CNN) dalam mengklasifikasikan genre film berbahasa Indonesia.
Hasil penelitian menunjukkan bahwa pendekatan berbasis deep learning dengan
CNN dan Word2Vec memiliki performa lebih baik dibandingkan dengan SVM
berbasis TF-IDF, dengan rata-rata F1-score masing-masing sebesar 64% dan 54%.
Hal ini mengindikasikan bahwa metode deep learning dapat lebih efektif dalam

menangkap pola bahasa alami dalam sinopsis film.

Selain itu, perkembangan teknologi Natural Language Processing (NLP) telah
memberikan dampak signifikan terhadap sistem klasifikasi berbasis teks. Model
bahasa pra-latih seperti IndoBERT yang diperkenalkan oleh (Koto et al., 2020a)
telah terbukti unggul dalam berbagai tugas NLP di bahasa Indonesia. Wongso et al.
(2024) kemudian mengembangkan NusaBERT, yang memperluas cakupan
IndoBERT dengan memasukkan berbagai bahasa dan dialek regional di Indonesia.
Penggunaan model berbasis transformer ini menunjukkan potensi besar dalam

meningkatkan akurasi klasifikasi genre film berdasarkan sinopsis.

(disini penjelasan teknik optimasi)



Dengan mempertimbangkan hasil penelitian sebelumnya dan kemajuan
teknologi NLP, penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan sistem klasifikasi
genre film menggunakan pendekatan berbasis transformer, khususnya IndoBERT,

guna meningkatkan akurasi klasifikasi berbasis teks sinopsis.

1.3 Rumusan Masalah

1. Bagaimana mengklasifikasikan Genre Film Multi-Label menggunakan
IndoBERT?
2. Bagaimana kinerja model /ndoBERT dalam mengklasifikasikan Genre Film

Multi-Label?

1.4 Tujuan Penelitian

1. Menghasilkan aplikasi yang dapat mengklasifikasikan Genre Film Multi-
Label menggunakan IndoBERT.
2. Mengetahui Kinerja Model IndoBERT dalam mengklasfikasikan Genre

Film Multi-Label

1.5 Manfaat Penelitian

1. Memberikan kontribusi dalam pengembangan teknik klasifikasi teks
berbahasa Indonesia menggunakan metode berbasis Natural Language
Processing (NLP).

2. Menyediakan analisis komparatif terhadap metode klasifikasi berbasis
machine learning dan deep learning dalam klasifikasi genre film.

3. Mempermudah proses klasifikasi genre film secara otomatis berdasarkan

sinopsis, sehingga mengurangi ketergantungan pada klasifikasi manual.



4. Menjadi dasar bagi pengembangan sistem rekomendasi film berbasis teks

yang lebih kontekstual dan relevan dengan preferensi pengguna.

1.6 Batasan Masalah

1. Penelitian fokus pada klasifikasi teks berbahasa Indonesia.
2. Dataset terbatas pada sinopsis film.
3. Label genre yang digunakan terbatas pada lima genre utama, yaitu Drama,

Komedi, Horor, Laga, dan Romantis.

1.7 Sistematika Penulisan

Sistematika penulisan tugas akhir ini mengikuti standar penulisan tugas

akhir Fakultas I[lmu Komputer Universitas Sriwijaya yaitu sebagai berikut:

BAB I. PENDAHULUAN

Bab ini akan menguraikan elemen-elemen utama yang menjadi
landasan penelitian ini. Pembahasan akan mencakup beberapa aspek kunci,
di antaranya latar belakang masalah, rumusan masalah, batasan masalah,
tujuan penelitian, dan manfaat penelitian. Uraian mengenai aspek-aspek
fundamental tersebut akan berfungsi sebagai kerangka dasar yang
mengarahkan keseluruhan proses penelitian ini.

BAB II. KAJIAN LITERATUR

Pada bab ini akan dikaji dasar-dasar teori yang digunakan dalam
penelitian ini serta juga membahas tentang penelitian yang relevan sebagai

acuan dasar untuk penelitian ini.



BAB III. METODOLOGI PENELITIAN

Pada bab ini akan dikaji mengenai perencanaan yang dilakukan
untuk Bab ini membahas mengenai tahap-tahap yang akan diterapkan pada
penelitian. Setiap rencana dari tahapan penelitian dideskripsikan secara rinci
berdasarkan kerangka kerja. Dilanjutkan dengan perancangan manajemen

proyek dalam pelaksanaan penelitian.

BAB IV. IMPLEMENTASI DAN PEMBAHASAN

Pada bab ini akan memaparkan hasil implementasi sistem yang telah
dikembangkan, meliputi; 1. Hasil implementasi model deep learning, 2.
Proses training dan evaluasi model, 3. Hasil optimalisasi untuk perangkat

mobile.

BAB V. HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN

Pada bab ini akan dikaji hasil penelitian dan pengujian perangkat

lunak dengan metode tertentu yang digunakan dalam penelitian ini.

BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN

Pada bab ini akan dikaji untuk kesimpulan dan saran dari penelitian

yang telah ditulis yang diambil dari hasil penelitian yang telah dilakukan.

1.8 Kesimpulan

Sistem Klasifikasi genre film yang akurat semakin dibutuhkan seiring dengan

pertumbuhan industri perfilman nasional. Penelitian ini berfokus pada penerapan



model IndoBERT untuk mengklasifikasikan genre film berdasarkan sinopsis
berbahasa Indonesia, dengan tujuan meningkatkan akurasi, efisiensi, dan

konsistensi dalam proses klasifikasi.

Hasil penelitian diharapkan dapat berkontribusi dalam pengembangan metode
klasifikasi teks berbahasa Indonesia serta menjadi dasar bagi sistem rekomendasi
film berbasis teks. Untuk menjaga fokus, penelitian ini dibatasi pada teks sinopsis
film dan tidak mencakup aspek lain seperti sentiment analysis atau entity

recognition.
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