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ABSTRACT

Music plays a significant role through digital streaming platforms, while
concerns about offensive language in lyrics, especially among young listeners,
require attention. This study develops a BERT-based model to detect offensive
language in English song lyrics. The dataset comprises 3,598 lyrics, divided into
training 2,878 data, validation 360 data, and test 360 data. Experiments tested 12
parameter scenarios involving variations in learning rate 2e-5, 3e-6, Se-5, batch
size 16 and 32, and freeze layers 6 and 8. Evaluation used confusion matrix and
metrics including accuracy, precision, recall, and F1-score. Results showed the
model detected offensive language with 93.06% accuracy using learning rate 3e-6,
batch size 16, and 8 freeze layers, demonstrating BERT's effectiveness for this task
despite some classification errors due to sentence structure similarities.

Keywords: Offensive Language Detection, Song Lyrics, BERT, NLP Model, Music
Streaming
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ABSTRAK

Musik memiliki peran signifikan melalui platform streaming digital, namun
kekhawatiran mengenai dampak kata kasar dalam lirik lagu, terutama pada
kalangan muda, menjadi masalah penting. Penelitian ini mengembangkan model
berbasis BERT untuk mendeteksi kata kasar dalam lirik lagu berbahasa Inggris.
Dataset berjumlah 3.598 lirik, dibagi menjadi data latih sebanyak 2.878 data, data
validasi 360 data, dan data uji 360 data. Eksperimen dilakukan dengan 12 skenario
yang melibatkan variasi learning rate 2e-5, 3e-6, 5e-5, batch size 16 dan 32, dan
jumlah freeze layer 6 dan 8. Evaluasi menggunakan confusion matrix dan metrik
akurasi, presisi, recall, serta F'I-score. Hasil terbaik menunjukkan model mampu
mendeteksi kata kasar dengan akurasi 93,06% pada konfigurasi learning rate 3e-6,
batch size 16, dan 8 freeze layer, membuktikan BERT efektif untuk tugas ini.

Kata Kunci: Deteksi Kata Kasar, Lirik Lagu, BERT, Model NLP, Streaming Musik
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BAB I

PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan

Bab ini akan menguraikan tentang landasan penelitian, yang mencakup latar
belakang, rumusan masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan
penelitian, dan sistematika penulisan. Pembahasan mengenai hal-hal tersebut

bertujuan untuk memberikan kerangka dasar yang mendasari proses penelitian.

1.2 Latar Belakang Masalah

Dalam era digital saat ini, musik menjadi salah satu pilihan medium
komunikasi yang paling berpengaruh di dunia, terutama pada platform streaming
seperti Spotify, Apple Music, dan Youtube Music. Berdasarkan data terbaru dari
laporan International Federation of the Phonographic Industry (IFPI) Engaging
with Music 2023, konsumsi musik digital melalui layanan streaming terus
menunjukkan angka yang signifikan. Sekitar 74% orang dewasa mendengarkan
musik melalui layanan audio streaming berlangganan atau yang didukung iklan,
dengan rata-rata waktu yang dihabiskan untuk mendengarkan musik setiap minggu
mencapai 20,7 jam. Platform streaming seperti Spotify, Apple Music, dan YouTube
Music terus menjadi cara utama bagi pendengar di seluruh dunia untuk mengakses

berbagai genre musik. Namun, di balik kepopuleran, terdapat kekhawatiran yang

Y IFPI, IFPIs global study finds we’re listening to more music in more ways than ever,
https://www.ifpi.org/ifpis-global-study-finds-were-listening-to-more-music-in-more-ways-than-
ever/ diakses pada tanggal 10 Oktober 2024.
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terus berkembang mengenai kata kasar dalam lirik lagu yang berdampak buruk,

terutama pada kalangan muda.

Salah satu model NLP yang dapat diterapkan dalam deteksi kata kasar
adalah Bidirectional Encoder Representations from Transformers (BERT). Model
ini pertama kali diperkenalkan oleh (Devlin et al., 2018) dan telah digunakan secara
luas dalam berbagai aplikasi, termasuk dalam deteksi kata kasar. Alasan
penggunaan BERT dalam penelitian ini adalah karena pendekatan konvensional
untuk deteksi kata kasar, seperti metode berbasis kamus (lexicon-based) atau
pendekatan berbasis aturan, memiliki keterbatasan. Metode tersebut hanya
mengandalkan pencocokan kata-kata kasar yang telah ada dalam database,
sehingga kurang efektif dalam mengenali variasi ejaan atau makna kata yang dapat
berubah sesuai dengan konteks penggunaannya. Sebaliknya, model berbasis deep
learning seperti BERT dapat memahami hubungan antar kata dalam sebuah kalimat
secara lebih akurat, sehingga mampu memberikan hasil prediksi yang lebih baik
dalam mendeteksi kata kasar. Dalam konteks musik, teknologi BERT juga dapat
disesuaikan agar mampu mendeteksi kata-kata kasar pada teks lirik lagu secara

otomatis.

BERT (Bidirectional FEncoder Representations from Transformers)
memiliki keunggulan signifikan dalam pemrosesan bahasa alami, menjadikannya
model yang sangat efektif untuk deteksi kata kasar dalam lirik lagu berbahasa
Inggris. Salah satu keunggulan utama BERT adalah kemampuannya dalam
memahami konteks dua arah, memungkinkan model ini untuk menangkap makna

kata berdasarkan konteks sebelum dan sesudahnya. Pendekatan ini sangat penting



dalam menganalisis lirik lagu, yang sering kali memiliki struktur bahasa tidak baku,

penggunaan metafora, serta permainan kata yang kompleks (Devlin et al., 2018).

Selain itu, BERT unggul dalam analisis sentimen dan deteksi ujaran
kebencian yang merupakan aspek krusial dalam identifikasi kata kasar dalam lirik
lagu. Pada studi sebelumya (Amalia & Suyanto, 2024). menunjukkan bahwa model
BERT mampu meningkatkan akurasi dalam klasifikasi ujaran kebencian hingga
89,11%, dengan Fl-score mencapai 0,89, membuktikan efektivitasnya dalam
memahami konteks suatu teks. Dalam konteks lirik lagu, dimana makna kata dapat
bervariasi tergantung pada emosional yang diusung penyanyi, kemampuan BERT

dalam memahami hal tersebut menjadi keunggulan model BERT itu sendiri.

Dalam penelitian lain, menunjukkan bahwa model ini mampu mengatasi
tantangan dalam klasifikasi teks yang kompleks, termasuk deteksi kata kasar dalam
berbagai konteks. Gonzalez-Carvajal & Garrido-Merchan (2020) menemukan
bahwa penggunaan BERT dalam analisis teks menunjukkan peningkatan akurasi
dibandingkan metode lain seperti Support Vector Machine (SVM) dan Naive Bayes,
terutama dalam tugas klasifikasi teks yang membutuhkan pemahaman konteks yang
lebih dalam. Dengan kemampuannya untuk menangkap konteks secara mendalam
dan fleksibilitasnya dalam berbagai tugas NLP, BERT menjadi pilihan ideal dalam

deteksi kata kasar pada lirik lagu berbahasa Inggris.



1.3 Rumusan Masalah

Penelitian ini bertujuan untuk menjawab pertanyaan-pertanyaan berikut:

1. Bagaimana membangun model  Bidirectional  Encoder
Representations from Transformers (BERT) untuk mendeteksi kata
kasar dalam teks lirik lagu berbahasa inggris ?

2. Bagaimana kinerja model Bidirectional Encoder Representations
from Transformers (BERT) untuk mendeteksi kata kasar dalam teks

lirik lagu berbahasa inggris berdasarkan akurasi ?

1.4 Tujuan Penulisan

Penelitian ini memiliki beberapa tujuan utama, yaitu :

1. Menghasilkan model BERT untuk mendeteksi kata kasar dalam teks
lirik lagu berbahasa Inggris.
2. Mengetahui kinerja model BERT dalam mendeteksi kata kasar

dalam teks lirik lagu berbahasa Inggris berdasarkan hasil akurasi.

1.5 Manfaat Penelitian

Penelitian ini diharapkan memberikan manfaat sebagai berikut:

1. Akademis: Dapat menjadi kontribusi ilmiah berupa pemahaman
baru tentang penerapan BERT untuk analisis teks lirik lagu dan bisa
menjadi rujukan dalam penelitian terbaik.

2. Industri: Mendukung platform musik dalam menyaring konten yang

lebih ramah pengguna sesuai regulasi.



3. Sosial: Melindungi audiens muda dari paparan konten kata kasar

melalui teknlogi deteksi otomatis.

1.6 Batasan Penelitian

Agar penelitian ini terfokus, beberapa batasan berikut diterapkan:

1. Penelitian hanya menggunakan dataset lirik lagu berbahasa Inggris?.
2. Model yang digunakan adalah BERTp.e dengan parameter yang

disesuaikan untuk tugas klasifikasi teks.

1.7 Sistematika Penulisan
Sistematika penulisan tugas akhir mengikuti standar yang telah ditetapkan

oleh Fakultas Ilmu Komputer Universitas Sriwijaya, yaitu:

BAB I. PENDAHULUAN

Bab ini membahas mengenai latar belakang, rumusan masalah, tujuan
penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah, dan sistematika penulisan yang
digunakan dalam penyusunan laporan akhir ini.

BAB II. KAJIAN LITERATUR

Bab ini menjelaskan mengenai landasan teori yang digunakan dalam
penelitian. Dalam bab ini membahas mengenai kajian literatur, seperti penjelasan
mengenai Natural Language Processing (NLP), pra-pengolahan teks, model

BERTbase, serta penelitian sebelumnya yang berkaitan dengan penelitian ini.

2 https://github.com/heekzz/Explicit-Lyrics-Classifier/blob/master/data.json diakses pada tanggal
13 Maret 2025
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BAB III. METODOLOGI PENELITIAN

Bab ini menjelaskan mengenai tahapan proses yang dilakukan selama
penelitian seperti, metode pengumpulan data, pelatihan model, hingga metode
dalam perancangan perangkat lunak. Setiap tahapan penelitian dijelaskan secara
rinci sesuai dengan kerangka kerja yang ditetapkan.

BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK

Bab ini menjelaskan tentang proses perancangan perangkat lunak yang
akan dibangun, mulai dari analisa kebutuhan hingga tahap pengujian untuk
menilai hasil yang diinginkan dalam pengembangan perangkat lunak.

BAB V. HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN

Bab ini menyajikan hasil dan analisis dari penelitian yang telah
dilaksanakan sesuai dengan langkah serta metode yang direncanakan
sebelumnya. Analisa ini digunakan sebagai landasan dalam menarik kesimpulan
dari penelitian ini.

BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN
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Bab ini membahas kesimpulan yang diambil berdasarkan uraian dalam bab

sebelumnya, serta saran yang diberikan berdasarkan penelitian yang telah

dilakukan.

1.8 Kesimpulan

Dengan cepatnya perkembangan musik digital, kebutuhan akan

penyaringan konten eksplisit menjadi semakin penting. Penelitian ini memberikan

solusi berbasis BERT yang dapat diandalkan untuk mendeteksi kata kasar dalam

lirik lagu Berbahasa Inggris.
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