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ABSTRACT

Social media has emerged as a new platform for individuals to express their
thoughts and emotions through various posts. Among these expressions, suicidal
ideation is occasionally found, which requires immediate responses. This study
focuses on the text classification that containing suicidal ideation. The method used
in this research is the Bidirectional Long Short-Term Memory (Bi-LSTM) as the
model due to its superior capability in capturing and understanding contextual
information, utilizing Word2Vec for word embedding representation. The dataset
consists of 15.477 entries, which were divided into 80% for training and 20% for
testing. Additionally, 10% of the training data was allocated for validation
purposes. After conducting 12 hyperparameter configuration trials using the brute-
force method, the best configuration was achieved with a learning rate of 0.001, a
batch size of 64, and 10 epochs. The model attained a recall of 92%, and an
accuracy of 93%.

Keywords: Text Classification, Word2Vec, Bidirectional Long-Short Term
Memory, Suicidal ideation
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ABSTRAK

Media sosial telah menciptakan tempat baru untuk berekspresi, berupa
unggahan pikiran dan perasaan individu. Termasuk di antara ungkapan-ungkapan
tersebut, terdapat pula pemikiran terkait bunuh diri yang memerlukan respons yang
cepat. Pada penelitian ini dilakukan klasifikasi teks pemikiran bunuh diri. Metode
yang digunakan adalah Bidirectional Long Short Term Memory (Bi-LSTM) sebagai
model karena kemampuannya yang unggul dalam memahami konteks dan
Word2Vec sebagai word embedding. Data yang digunakan berjumlah 15.477 data
yang dibagi menjadi 80% data training dan 20% data testing. Sebanyak 10% dari
data training digunakan sebagai data validasi. Setelah melakukan 12 kali percobaan
konfigurasi hyperparameter dengan menggunakan metode brute force, diperoleh
hasil konfigurasi terbaik menggunakan learning rate 0.001, batch size 64, dan
jumlah epoch 10 dengan hasil recall 92% dan akurasi 93%.

Kata Kunci: Klasifikasi Teks, Word2Vec, Bidirectional Long-Short Term
Memory, Pemikiran Bunuh Diri
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BAB I

PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan
Bab ini akan berisi penjelasan umum mengenai keseluruhan penelitian yang
meliputi latar belakang masalah, rumusan masalah, tujuan penelitian, manfaat

penelitian, batasan masalah, dan sistematika penulisan.

1.2 Latar Belakang Masalah

Bunuh diri merupakan salah satu permasalahan yang memerlukan perhatian
mendalam. Menurut World Health Organization (WHO), statistik tahunan
menyebutkan bahwa lebih dari 720.000 orang meninggal dunia karena tindakan
bunuh diri". Kondisi ini menciptakan urgensi untuk pengembangan pendekatan-
pendekatan inovatif dalam penanganan dan pencegahan bunuh diri. Salah satunya
dengan cara mengidentifikasi adanya pemikiran bunuh diri. Pemikiran bunuh diri
adalah kecenderungan untuk mengakhiri hidup seseorang dan dapat bervariasi
mulai dari depresi hingga rencana untuk melakukan bunuh diri (Ivey-Stephenson et
al., 2020).

Media sosial telah menciptakan tempat baru untuk berekspresi, berupa
unggahan pikiran dan perasaan individu. Termasuk di antara ungkapan-ungkapan

tersebut, terdapat pula pemikiran terkait bunuh diri yang memerlukan respons yang

) World Health Organization, Suicide prevention, (https://www.who.int/health-topics/suicide ,

diakses 5 Desember 2024).
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cepat. Oleh karena itu, pengembangan sistem klasifikasi teks pemikiran bunuh diri
sangat dibutuhkan. Klasifikasi teks merupakan proses mengelompokan teks ke
dalam kelas-kelas yang berbeda berdasarkan kategori teks (Hassan et al., 2022).
Penggunaan teknologi dapat memberikan kemudahan dalam menangani data
dengan volume besar yang dihasilkan oleh media sosial. Salah satu metode yang
dapat digunakan untuk klasifikasi teks pemikiran bunuh diri adalah Bidirectional
Long-Short Term Memory (Bi-LSTM). Bidirectional Long Short Term Memory
adalah jaringan saraf Long Short Term Memory (LSTM) yang terdiri dari dua
lapisan jaringan saraf LSTM, yaitu lapisan LSTM maju (forward LSTM layer)
untuk memodelkan konteks sebelumnya dan lapisan LSTM mundur (backward
LSTM layer) untuk memodelkan konteks berikutnya (Ertugrul & Karagoz, 2018).
Dengan adanya kedua lapisan ini, Bi-LSTM dapat menangkap ketergantungan
semantik dua arah dengan lebih akurat (Li et al., 2020).

Pada penelitian terdahulu, Nugroho et al. (2023) membahas tentang deteksi
depresi dan kecemasan pengguna Twitter menggunakan Bi-LSTM. Hasil yang
didapat menunjukkan bahwa model Bi-LSTM memiliki performa yang lebih tinggi
dibandingkan dengan semua model machine learning tradisional dan LSTM
standar dengan hasil akurasi tertinggi yang dicapai oleh Bi-LSTM sebesar 94,12%
(Nugroho et al., 2023). Penelitian lain dilakukan dengan membandingkan antara
metode LSTM dan Bi-LSTM pada klasifikasi hate speech. Hasil penelitian
menunjukkan bahwa metode Bi-LSTM memiliki performa yang lebih baik dalam
mengklasifikasikan data teks melalui percobaan sebanyak 10 kali, dengan akurasi

yang didapat mencapai 80,25% (Zahra et al., 2023).



Berdasarkan uraian di atas, karena keunggulan metode Bi-LSTM dalam

menangkap hubungan semantik antar kata yang sangat dibutuhkan dalam

mengklasifikasikan teks pemikiran bunuh diri, maka akan dilakukan penelitian

dengan judul “Klasifikasi Teks Pemikiran Bunuh Diri menggunakan Bidirectional

Long Short Term Memory”.

1.3

1.4

1.5

Rumusan Masalah

. Bagaimana mengembangkan sistem klasifikasi teks pemikiran bunuh diri

menggunakan Bidirectional Long Short Term Memory?

. Bagaimana kinerja model Bidirectional Long Short Term Memory dalam

mengklasifikasikan teks yang mengandung pemikiran bunuh diri

berdasarkan recall dan akurasi?

Tujuan Penelitian

. Menghasilkan perangkat lunak yang menggunakan model Bidirectional

Long Short Term Memory untuk klasifikasi teks pemikiran bunuh diri.

. Mengetahui kinerja model Bidirectional Long Short Term Memory dalam

konteks klasifikasi teks pemikiran bunuh diri berdasarkan tingkat recall dan

akurasi.

Manfaat Penelitian

. Menjadi bahan referensi dalam pengembangan metode klasifikasi teks

pemikiran bunuh diri pada platform media sosial.



2. Memberikan kontribusi secara tidak langsung kepada masyarakat dalam
upaya pencegahan dini bunuh diri melalui pengembangan teknologi terkait

pemikiran bunuh diri.

1.6  Batasan Masalah
1. Data yang digunakan berbahasa inggris dan berfokus pada platform media
sosial Reddit sebagai sumber data.

2. Klasifikasi dibagi menjadi 2 label, yaitu Suicidal dan Non-Suicidal

1.7  Sistematika Penulisan
Sistematika penulisan tugas akhir mengikuti standar penulisan tugas akhir

Fakultas Ilmu Komputer Universitas Sriwijaya yaitu sebagai berikut

BAB I. PENDAHULUAN

Pada bab ini membahas latar belakang, rumusan masalah,
tujuan dan manfaat penelitian, batasan masalah serta sistematika
penelitian yang akan dijadikan sebagai pokok pikiran pada penelitian
Klasifikasi Teks Pemikiran Bunuh Diri Menggunakan Bidirectional

Long Short Term Memory.

BAB II. KAJIAN LITERATUR
Pada bab ini membahas landasan teori yang digunakan dalam
penelitian ini, seperti definisi Klasifikasi Teks, Text Preprocessing,

Word2Vec, Bidirectional Long Short Term Memory (Bi-LSTM),



Confusion Matrix, serta beberapa literatur yang relevan dengan

penelitian ini.

BAB III. METODOLOGI PENELITIAN

Pada bab ini membahas proses yang akan dilaksanakan selama
penelitian, seperti pengumpulan data, tahapan penelitian, metode
Rational Unified Process (RUP) sebagai metode pengembangan
perangkat lunak, serta manajemen proyek penelitian menggunakan

Gantt Chart.

BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK

Pada bab ini membahas analisis dan perancangan perangkat
lunak yang akan dikembangkan dengan menggunakan metode Rational
Unified Process (RUP), dimulai dari fase insepsi berupa
mengidentifikasi sistem yang akan dikembangkan, fase elaborasi yang
melakukan analisis secara lebih mendalam dan melakukan perancangan
diagram, fase konstruksi berupa melakukan pengimplementasian
perangkat lunak, hingga fase transisi berupa melakukan pengujian
untuk memastikan sistem yang dikembangkan sudah sesuai dengan

rancangan dan kebutuhan penelitian.

BAB V. HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN
Pada bab ini menyajikan hasil penelitian untuk setiap skenario
pengujian yang dilakukan. Hasil penelitian disajikan dalam bentuk tabel

yang telah ditetapkan pada bab sebelumnya. Kemudian dilakukan analisis



dari hasil penelitian sebagai dasar kesimpulan yang akan diambil pada bab

berikutnya.

BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN
Pada bab ini membahas kesimpulan yang diambil berdasarkan
uraian dalam bab sebelumnya serta saran yang diberikan berdasarkan

penelitian yang telah dilakukan.

1.8 Kesimpulan

Pada bab ini telah dijelaskan latar belakang, rumusan masalah, tujuan
dan manfaat penelitian, batasan masalah serta sistematika penelitian yang akan

dijadikan sebagai pokok pikiran penelitian ini.
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