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APPLICATION OF NEURO FUZZY INFERENCE SYSTEM (ANFIS)
ADAPTIVE IN RELATING TYPES OF CANNED BASED ON RED
GREEN BLUE (RGB) IMAGE

By :

FIRDAUS
08011181520037

ABSTRACT

The many uses of cans as a food and beverage container can provide waste
problems that disrupt the environment. To minimize canned waste, it can be done
recycling canned waste where the initial steps of sorting cans are based on the type
of can. The purpose of this study is to classify the types of cans and determine the
level of accuracy of grouping using the Adaptive Neuro Fuzzy Inference System
(ANFIS) method. The data of this study consisted of 250 cans which were divided
into training data and testing data with a composition of 30%: 70%, 50%: 50%,
70%: 30%. The membership functions used are Triangular, Trapezoidal, and Gauss.
The results of this study indicate that the highest level of accuracy for training data
is 56% in the composition of 30%: 70%, 30% : 70% with the Gauss membership
function and 30% : 70 % with the Trapezoidal membership function. While for
testing data is 44,80% in the composition of 50%: 50% with the Trapezoidal
membership function.
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PENERAPAN ADAPTIVE NEURO FUZZY INFERENCE SYSTEM (ANFIS)
DALAM MENGELOMPOKKAN JENIS KALENG BERDASARKAN
CITRA RED GREEN BLUE (RGB)

Oleh :

FIRDAUS
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ABSTRAK

Banyaknya penggunaan kaleng sebagai wadah makanan dan minuman
dapat memberikan masalah limbah yang mengganggu lingkungan. Untuk
meminimalisir limbah kaleng, dapat dilakukan daur ulang limbah kaleng dimana
langkah awalnya pemilahan kaleng berdasarkan jenis kaleng. Tujuan dari penelitian
ini adalah untuk mengelompokkan jenis kaleng dan menentukan tingkat akurasi
pengelompokkan dengan menggunakan metode Adaptive Neuro Fuzzy Inference
System (ANFIS). Data penelitian ini terdiri dari 250 kaleng yang dibagi menjadi
data fraining dan data festing dengan komposisi 30% : 70%, 50% : 50%, 70% :
30%. Fungsi keanggotaan yang digunakan adalah Triangular, Trapezoidal, dan
Gauss. Hasil penelitian ini menunjukam bahwa tingkat akurasi tertinggi untuk data
training adalah 56% pada komposisi 30% : 70%, 30% : 70% dengan fungsi
keanggotaan Gauss dan 30% : 70 % dengan fungsi keanggotaan Trapezoidal.
Sedangkan untuk data festing adalah 44,80% pada komposisi 50% : 50% dengan
fungsi keanggotaan Trapezoidal.

Kata Kunci : Jenis Kaleng, Metode ANFIS, Fungsi Keanggotaan
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BAB |

PENDAHULUAN

1.1  Latar Belakang

Kaleng merupakan wadah yang terbuat dari lembaran baja tipis, yang kedua
permukaannya dilapisi timah putih. Lapisan timah putih itu bersama-sama dengan
lapisan-lapisan timah lain yang ditambahkan kemudian disebut lacquer atau
coating yang berfungsi melindungi kaleng dari karat dan akibat lain yang dapat
merusak kaleng selama masa penyimpanan. Tutup kaleng dibuat dengan lekukan-
lekukan (parit) melingkar yang disebut expansion ring yang berguna untuk
mengurangi  kemungkinan kerusakan kaleng karena pengembangan pada waktu
sterilisasi (Mulyadi dan Halawa, 2011). Berkembangnya industri kemasan, kaleng
merupakan salah satu wadah yang banyak dipergunakan oleh industri makanan dan
minuman. Meningkatnya penggunaan kaleng sebagai wadah makanan dan
minuman memberikan masalah lingkungan yang menjadi perhatian bersama.
Kaleng-kaleng tersebut menjadi limbah yang mengganggu lingkungan. Untuk
meminimalisir  limbah kaleng tersebut, maka dilakukan penanggulangan limbah
kaleng dengan cara mendaur ulang kaleng. Hal awal dilakukan adalah dengan
memilah  kaleng, vyaitu mengelompokan kaleng berdasarkan jenis dan
karakteristiknya. Kaleng tersebut dapat dikelompokkan menjadi tiga jenis yaitu
kaleng tin plate, kaleng aluminium, dan kaleng aerosol.

Untuk mengidentifikasi jenis kaleng-kaleng tersebut dapat dilakukan

dengan mengunakan citra RGB. Metode pengolahan citra merupakan metode non



destruktif yang umum digunakan untuk mengevaluasi kualitas luar benda seperti
bentuk, ukuran dan warna. Metode pengolahan citra memiliki beberapa keunggulan
antara lain relatif murah, sederhana dan praktis (Apriyanti, dkk, 2015).
Penggunaan metode klasifikasi yang kurang tepat akan mengakibatkan
terjadinya salah Klasifikasi. Kesalahan klasifikasi yang dapat terjadi adalah
kesalahan dalam pengelompokan jenis kaleng. Bila terjadi salah klasifikasi
sehingga jenis kaleng tin plate terklasifikasi menjadi kaleng aluminium atau aerosol
dan sebaliknya. Proses klasifikasi salah satunya dapat dilakukan dengan metode
Adaptive Neuron Fuzzy Inference System (ANFIS). ANFIS adalah suatu metode
yang melakukan penyetelan aturan menggunakan algoritma pembelajaran terhadap
sekumpulan data (Kusumadewi & Purnomo 2010). ANFIS mengandaikan bahwa
data input dan output dari suatu black box system (sistem kotak hitam) telah tersedia
dan ingin menebak model apa yang cocok atau yang sederhana ada dalam kotak
hitam tersebut. Dalam menebak, tidak diisyaratkan tersedianya struktur model
tertentu berdasar pada karakteristik variable-variabel sistem (Naba, 2009).
Beberapa penelitian sebelumnya terkait dengan Kklasifikasi menggunakan
metode ANFIS. Whidhiasih, dkk (2012), melakukan Identifikasi Buah Belimbing
Berdasarkan Citra Red Green Blue menggunakan Adaptive Neuro Fuzzy Inference
System (ANFIS), menghasilkan tingkat akurasi 100%, 100%, dan 67% untuk kelas
asam, sedang dan manis. Insyirah (2018), melakukan Penerapan Metode Naive
Bayes untuk Mengelompokkan Jenis Kaleng Berdasarkan Fitur Warna RGB,

menghasilkan akurasi 58% pada pengelompokkan dengan data latih.



Dari penelitian sebelumnya dapat dilihat bahwa penggunaan metode ANFIS
ini menghasilkan tingkat akurasi yang relatif tinggi. Sehingga, peneliti akan
mengelompokkan jenis kaleng dengan menggunakan ANFIS berdasarkan citra

RGB dari kaleng.

1.2 Perumusan Masalah
Berdasarkan latar belakang dapat dirumuskan masalah dalam penelitian ini
sebagai berikut :
1. Bagaimana pengelompokan jenis kaleng berdasarkan citra RGB dengan
menggunakan metode ANFIS ?
2. Bagaimana tingkat keakuratan pengelompokan jenis kaleng berdasarkan citra

RGB dengan menggunakan metode ANFIS ?

1.3  Pembatasan Masalah
Batasan masalah dalam penelitian ini adalah :
1. Penelitian ini dibatasi pada pengelompokan kaleng yang dibedakan menjadi 3
kelompok, kelompok kaleng tin plate, alumunium, dan aerosol.
2. Banyaknya kaleng dibatasi sebanyak 250 kaleng, yang terbagi menjadi 74
kaleng tin plate, 83 kaleng aluminium, dan 93 kaleng aerosol.
3. Fungsi keanggotaan Fuzzy yang digunakan adalah, kurva Triangular (segitiga),

kurva Trapezoidal (Trapesium), dan kurva Gaussian.



1.4

1.5

1.

Tujuan Penelitian

Tujuan dari penelitian ini diantaranya :
Mengaplikasikan metode ANFIS untuk pengelompokan jenis kaleng
berdasarkan citra RGB.
Mengetahui tingkat keakuratan pengelompokan jenis kaleng berdasarkan citra

RGB dengan menggunakan metode ANFIS ?

Manfaat
Penelitian ini diharapkan dapat memberikan manfaat, yaitu :
Bagi Jurusan Matematika
Memotivasi calon sarjana matematika selanjutnya untuk melakukan penelitian
menggunakan metode pengelompokkan lainnya.
Bagi Peneliti lain
Sebagai bahan referensi mengenai penerapan tentang mengelompokkan suatu

objek berdasarkan citra RGB.
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