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IMPLEMENTATION OF NAIVE BAYES METHODES WITH FUZZY PROBABILITY IN
CLASSIFICING TYPES OF CANNERS BASED ON GREEN RED BLUEE (RGB) IMAGE

By :

Elsa Nadila
08011181520088

ABSTRACT

Tin waste cans have properties that are difficult to decompose on the ground causing adverse
impacts. To reduce the waste the cans can be recycled by grouping them based on certain criteria.
In this study will be grouped canned type based on Red Green Blue Image. The data used consisted
of training data and test data with 250 samples. Fuzzy Naive Bayes method is a combined
classification method consisting of fuzzy logic and naive bayes classification. Fuzzy logic can
explain the factors of uncertainty in the grouping process. Naive Bayes classification is a
classification method based on probability. The data used is divided into training data and testing
data, which are divided into 4 data compositions. The first composition consists of 30% training data
and 70% testing data. The second composition consists of 50% training data and 50% testing. The
third composition consists of 70% training data and 30% testing. The fourth composition consists
of 100% training silent data and 100% moving data with lighting and angle 30° testing From the
results of the grouping, the highest level of accuracy is 68%.

Keywords : Cans, Naive Bayes, Fuzzy Logic
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ABSTRAK

Limbah sampah kaleng memiliki sifat yang sulit terurai ditanah sehingga
menimbulkan dampak yang buruk. Untuk mengurangi sampah tersebut maka kaleng dapat
di daur ulang dengan mengelompokkannya berdasarkan kriteria tertentu. Pada penelitian
ini akan dikelompokkan jenis kaleng berdasarkan Citra Red Green Blue. Data vang
digunakan terdiri atas data latih dan data uji dengan 250 sampel. Metode Fuzzy Naive
Bayes merupakan metode klasifikasi gabungan yang terdiri dari logika fuzzy dan klasifikasi
naive bayes. Logika fuzzy dapat menjelaskan faktor-faktor ketidakpastian dalam proses
pengelompokan, Klasifikasi naive bayes merpakan metode klasifikasi yang berdasarkan
pada probabilitas. Data yang digunakan terbagi menjadi data training dan data resting,
vang terbagi kedalam 4 komposisi data. Komposisi pertama terdiri dari 30% data rraining
dan 70% data testing. Komposisi kedua terdiri dari 50% data training dan 50% testing.
Komposisi ketiga terdiri dari 70% data rraining dan 30% resting. Komposisi keempat
terdiri dari 100% data diam fraining dan 100% data bergerak dengan pencahayaan dan
sudut 30° resting. Dari hasil pengelompokan diperoleh tingkat akurasi terbesar adalah 68%.

Kata Kunci : Kaleng, Naive Baves., Logika Fuzzy
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BAB |

PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang

Semakin berkembangnya dunia di era globalisasi mengakibatkan
pertambahan jumlah penduduk, perubahan pengaruh alur kebutuhan pangan, dan
perilaku kehidupan masyarakat. Hal ini mengakibatkat meningkatknya jumlah
kuantitas sampah yang dihasilkan. Dan meningkatnya daya beli masyarakat
terhadap berbagai jenis bahan pokok kehidupn dan hasil produksi teknologi serta
meningkatnya kegiatan usaha atau kegiatan penunjang pertumbuhan ekonomi
suatu daerah juga menyalurkan bantuan yang berarti terhadap kuantitas dan kualitas
sampah yang dihasilkan. Bahkan meningkatnya volume sampah memerlukan
penaganan yang bertujuan untuk meningkatkan kesehatan masyarakat dan kualitas
lingkungan serta menjadikan sampah sebagai mata pencarian masyarakat.

Tim Penulis PM (2008) mengatakan bahwa sampah anorganik (sampah
kering), yaitu sampah yang tidak akan cepat membusuk, seperti plastik, kertas,
botol, kaleng, dan sebagainya. Oleh karena itu jenis sampah ini tidak dapat
terdegradasi secara natural oleh alam. Walaupun demikian, sampah ini dapat
dijadikan sampah komersil atau sampah yang memiliki daya jual untuk dijadikan
produksi barang lainnya sehingga apabila diolah dengan benar akan bisa
menghasilkan keuntungan bagi masyarakat (Marlini, 2014).

Pada penilitian ini jenis sampah yang akan digunakan untuk proses daur ulang

yaitu kaleng, hal ini disebabakan karena sampah kaleng berasal dari bahan logam



baja yang dapat dengan mudah ditemukan di lingkungan sekitar kita. Menurut
Bakhori(2017), kaleng adalah sebuah wadah yang berasal dari baja yang dilindungi
timah putih tipis dengan ukuran tidak lebih dari 1,00-1,25% dari berat kaleng itu
sendiri.

Tahap pertama yang harus dikrjakan dalam proses daur ulang kaleng yaitu
dengan mengeklasifikasikan sampah kaleng menurut jenis-jenisnya. Kaleng
dikelompokkan menjadi tiga jenis, yaitu kaleng tin plate digunakan untuk kemasan
makanan, kaleng alumunium digunakan untuk kemasan minuman dan kaleng
aerosol digunakan untuk kemasan beracun.

Pengklasifikasian sampah kaleng ini dapat dilakukan dengan menggunakan
teknik pengolahan data citra digital pada fitur warna RGB kaleng yang berasal dari
data citra atau gambar digital. Fitur warna RGB ini adalah warna utama yang dapat
secara cepat dilihat dengan mata manusia. Warna RGB akan diolah dengan
membaca nilai R (Red), G (Green) dan B (Blue) pada sebuah pixel (Qur'ania et al.
2012).

Metode yang dapat digunakan dalam proses pengklasifikasian salah satunya
adalah metode Naive Bayes. Metode Naive Bayes dengan peluang Fuzzy merupakan
metode klasifikasi campuran yang berisikan teori himpunan fuzzy dan klasifikasi
naive bayes. Logika fuzzy dapat menjelaskan faktor-faktor ketidakpastian atau
kesamaran dalam proses pengelompokan kaleng. Dengan logika fuzzy, faktor-faktor
ketidakpastian yang ada pada warna RGB tersebut tetap dapat diperhitungkan,
sehingga dapat mengurangi eror dan kesalahan dalam proses klasifikasi. Metode

Naive Bayes merupakan metode pengklasifikasian berdasarkan peluang masa



sekarang untuk menentukan dengan meramalkan peluang dimasa depan dan
variabel yang bebas. Arifin (2016) menyatakan bahwa ada beberapa kelebihan
dalam menggunakan metode naive bayes seperti, efisien dalam pelatihan dan
penggunaannya, data latih yang diperlukan dapat disesuaikan, dan diasumsikan
secara independen serta tingkat akurasi yang relatif tinggi. Putra et al (2018) telah
melakukan penelitian mengeenai sistem pakar untuk diagnosa penyakit mata
dengan menggunakan logika fuzzy dan naive bayes menghasilkan tingkat akurasi
sebesar 81% dan penelitian selanjutnya yang dilakukkan di Unuversitas Sriwijaya
oleh Pangestika (2019) telah melakukan penelitian mengeenai klasifikasi kaleng
dengan menggunakan logika fuzzy dan naive bayes menghasilkan tingkat akurasi
sebesar 64% .

Maka pada penelitian ini, penulis mengelompokkan jenis kaleng dengan
menggunakan metode Naive Bayes dan dengan bantuan peluang Fuzzy berdasarkan

fitur warna RGB.

1.1 Rumusan Masalah
Berdasarkan latar belakang, perumusan masalah dalam penelitian ini adalah:
1. Bagaimana proses pengklasifikasian jenis kaleng dengan citra RGB
berdasarkan metode naive bayes dengan peluang fuzzy?
2. Bagaimana tingkat pengklasifikasian jenis kaleng dengan citra RGB

berdasarkan metode naive bayes dengan peluang fuzzy?



1.2 Batasan Masalah

Batasan masalah dalam penelitian ini adalah:

1. Pengelompokkan jenis kaleng kedalam 3 kelompok yaitu : tin plate,
alumunium, aerosol.

2. Sampel yang digunakan dibatasi sebanyak 250 kaleng yang terdiri dari 74
kaleng tin plate, 83 kaleng alumunium, dan 93 kaleng aerosol.

3. Komposisi perbandingan data training dan data testing yang digunakan
terdiri dari 4 komposisi. Komposisi pertama terdiri dari 30% data diam
training : 70% data diam testing. Komposisi kedua terdiri dari 50% data
diam training : 50% data diam testing. Komposisi ketiga terdiri dari 70%
data diam training : 30% data diam testing. Dan komposisi keempat
terdiri dari 100% data diam training : 100% data bergerak dengan
pencahayaan dan sudut 30° testing.

4. Menggunakan fungsi keanggotaan kurva-S dan segitiga. Pada himpunan
pertama menggunakan fungsi keanggotaan menyusut, himpunan kedua
menggunakan fungsi keanggotaan segitiga dan himpunan Kketiga

menggunakan fungsi keanggotaan pertumbuhan.

1.3 Tujuan Penelitian
Tujuan dari penelitian ini adalah:
1. Mengklasifikasi kaleng menggunakan metode naive bayes dengan

peluang fuzzy berdasarkan 3 fungsi keanggotaan.



2. Mengetahui tingkat akurasi yang diperolah berdasarkan pengklasifikasian

jenis kaleng menggunakan metode naive bayes dengan peluang fuzzy.

1.4 Manfaat Penelitian

Manfaat dilakukannya penelitian ini antara lain:

1. Dapat dijadikan sebagai referensi dan bahan diskusi untuk melakukan
penelitian lebih lanjut berdasarkan metode naive bayes dengan peluang
fuzzy dalam pengklasifikasian suatu objek berdasarkan citra RGB.

2. Penelitian ini juga dapat dijadikan bahan pertimbangan beberapa pabrik
industri untuk mendaur ulang sampah kaleng berdasarkan warna kaleng

dan kriteria bahan pembuatan kaleng.
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