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Fake News Identification System on the Web Using Machine Learning Methods

Muhammad Tamlikho (09011281621031)

Computer Engineering Department, Computer Science Faculty,
Sriwijaya University

Email : tamlikhooo@gmail.com

Abstract

With the development of the internet which continues to grow more rapidly,
the internet has turned into a source of information that can be easily accessed. The
development of information technology such as social media and news contained
on the web helped to push the spread of fake news very easy and quick. In this study
the classification was carried out using five classifiers, namely Random Forest
Classifier (RFC), Support Vector Machine (SVM), Logistic Regression Classifier
(LRC), Deep Neural Network (DNN) and K-Nearest Neighbor (KNN). The
classification was carried out in thirty-seven experiments (models / scenarios) for
two datasets. From all experiments, each classifier has the best model / scenario
which is judged by the good performance value generated. Among the models /
scenarios of the experiments carried out, there is each one of the best models /
scenarios that produce the highest accuracy value for each dataset used. the model
/ scenario is also the best model / scenario for all experiments of all classifiers for

each dataset used.

Keywords :  Fake News Detection, Machine Learning, Random Forest
Classifier, Support Vector Machine, Logistic Regression, Deep
Neural Network, K-Nearest Neighbor.
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Abstrak

Dengan perkembangan internet yang semakin hari terus berkembang
semakin pesat, internet berubah menjadi sumber informasi yang dapat dengan
mudah diakses. Perkembangan teknologi informasi seperti media sosial dan berita
yang terdapat di web turut serta mendorong penyebaran berita palsu dengan sangat
mudah dan sangat cepat. Pada penelitian ini Klasifikasi dilakukan dengan
menggunakan lima buah classifier, yaitu Random Forest Classifier (RFC), Support
Vector Machine (SVM), Logistic Regression Classifier (LRC), Deep Neural
Network (DNN) dan K-Nearest Neighbor (KNN). Pengklasifikasian dilakukan
dalam tiga puluh tujuh kali percobaan (model/skenario) untuk dua buah dataset.
Dari semua percobaan, masing-masing classifier memiliki sebuah model/skenario
terbaik yang dinilai dari bagusnya nilai performa yang dihasilkan. Diantara
model/skenario percobaan yang dilakukan, terdapat masing-masing satu
model/skenario terbaik yang menghasilkan nilai akurasi tertinggi untuk masing-
masing dataset yang digunakan. model/skenario tersebut sekaligus menjadi
model/skenario terbaik untuk semua percobaan dari semua classifier untuk masing-

masing dataset yang digunakan.
Kata Kunci : Fake News Detection, Machine Learning, Random Forest

Classifier, Support Vector Machine, Logistic Regression, Deep

Neural Network, K-Nearest Neighbor.
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BAB |
PENDAHULUAN

1.1. Latar Belakang

Internet sudah menjadi bagian dari hidup pada saat ini, tidak mudah untuk
dapat lepas dari internet. Dengan perkembangan internet yang semakin hari terus
berkembang semakin pesat, internet berubah menjadi sumber informasi yang dapat
dengan mudah diakses. Berita menjadi lebih murah, lebih cepat dan lebih mudah
diakses. Perkembangan ini selain membawa dampak positif tentu saja juga
membawa dampak negatif di lingkungan masyarakat. Perkembangan teknologi
informasi seperti media sosial dan berita yang terdapat di web turut serta

mendorong penyebaran berita palsu dengan sangat mudah dan sangat cepat [1].

Dampak buruk dari penyebaran berita palsu apabila tidak dicegah sedini
mungkin diantaranya adalah dapat mengakibatkan perpecahan antar kelompok,
dapat memberikan reputasi buruk akan seseorang/sesuatu  kemudian
menguntungkan pihak tertentu, berita palsu juga dapat menjadikan masyarakat

menjadi panik akan berita yang diberikan oleh pembuat berita palsu tersebut.

Penelitian terkait berita palsu pernah dilakukan oleh F. A. Ozbay & B.
Alatas pada tahun 2019 lalu dengan menggunakan metode Decision Stump, Logistic
Model Tree dan J48 dengan mengklasifikasikan antara berita palsu dan berita asli,
penelitian tersebut mendapatkan persentase hasil berturut-turut sebesar 56,4%
untuk Decision Stump, 60,7% untuk Logistic Model Tree dan 55,8% untuk J48[2].



Pada penelitian lain, terkait Klasifikasi Logistic Regression untuk penilaian
kerentanan longsor yang dilakukan oleh Tsangaratos, P., & llia, 1. (2016), penelitian
tersebut menunjukkan persentase hasil yang cukup baik, dengan tingkat persentase
sebesar 84,4% [3]. Pada penelitian yang dilakukan oleh Dogru, N., & Subasi, A.
(2018), mengenai klasifikasi Random Forest Classifier dan Suppor Vector Machine
untuk mendeteksi kecelakaan lalu lintas, penelitian tersebut menunjukkan akurasi
yang cukup baik, dengan persentase sebesar 91,56% untuk Random Forest
Classifier dan 88,71% untuk Support Vector Machine [4]. Pada penelitian yang
dilakukan oleh K. K. Gulhare, S. P. Shukla, & L. K. Sharma untuk mendeteksi
penyakit Alzheimer menggunakan klasifikasi Deep Neural Network, penelitian
tersebut mendapatkan akurasi yang cukup baik dengan nilai persentase sebesar
96,6% [5].

Berdasarkan pembahasan beberapa referensi sebelumnya, maka penulis
menerapkan metode Machine Learning untuk melakukan identifikasi berita palsu
yang terdapat di web untuk memperoleh hasil identifikasi yang lebih akurat
terhadap berita palsu. Dengan adanya penelitian ini diharapkan dapat membantu
mengidentifikasi berita palsu yang terdapat di web sedini mungkin untuk
mengurangi dampak negatif penggunaan internet.

1.2.  Tujuan dan Manfaat
1.2.1. Tujuan
Tujuan dari penulisan tugas akhir ini yaitu:

1. Membuat sistem identifikasi dalam pembuktian berita palsu yang terdapat

di web dengan menggunakan metode Machine Learning.

2. Menentukan Hyperparameter terbaik untuk masing-masing algoritma

Machine Learning dan masing-masing dataset.

3. Menentukan algoritma Machine Learning terbaik untuk mengidentifikasi
berita palsu.



1.2.2. Manfaat
Manfaat dari penulisan Tugas Akhir ini, yaitu :

1. Masyarakat mampu membedakan mana yang merupakan berita palsu dan
mana yang bukan merupakan berita palsu yang terdapat di web secara

otomatis dengan bantuan sistem identifikasi yang telah dibuat.

2. Mencegah terjadinya fitnah yang bisa menyebabkan perpecahan antar

kelompok ataupun merugikan pihak-pihak tertentu.

3. Mencegah semaksimal dan sedini mungkin penyebaran berita palsu yang

terdapat di web.

1.3. Perumusan dan Batasan Masalah
1.3.1. Perumusan Masalah

Bagaimana cara membuat sistem dengan menggunakan metode Machine
Learning untuk mengidentifikasi dan melakukan Klasifikasi berita palsu yang

terdapat di web untuk mendapatkan hasil yang akurat.

1.3.2. Batasan Masalah
Berikut batasan masalah pada Tugas Akhir ini, yaitu :
1. Berita palsu yang digunakan hanya berasal dari web.

2. Kedua dataset, yaitu Isot Fake News Dataset yang bersumber dari
University of Victoria dan fake_or_real news dataset yang didapat melalui
website kagge.com yang bersumber dari Biology of Aging Group, Institute
of Biochemistry of the Rumanian Academy. Data yang dikumpulkan telah
dibersihkan dan diproses, namun, tanda baca dan kesalahan yang ada dalam

berita palsu disimpan dalam teks.



3. Berita yang terdapat di web yang diidentifikasi hanya berbahasa inggris.

4. Output yang dihasilkan dari penelitian ini hanya berupa nilai akurasi dari
metode yang digunakan untuk mengidentifikasi apakah merupakan berita
palsu atau bukan berita palsu.

5. Algoritma Machine Learning yang digunakan sebagai pembanding adalah
Random Forest Classifier, Support Vector Machine, Logistic Regression
Classifier, Deep Neural Network dan K-Nearest Neighbor.

1.4.  Metodologi Penelitian

Metodologi yang digunakan pada Tugas Akhir ini akan melewati beberapa
tahapan sebagai berikut:

1.4.1. Metode Studi Pustaka dan Literatur

Pada metode ini, dilakukan pencarian dan pengumpulan referensi yang
berupa literatur yang terdapat pada buku dan internet mengenai identifikasi berita

palsu dengan menggunakan beberapa metode Machine Learning.

1.4.2. Metode Konsultasi

Pada metode kedua, dilakukan konsultasi secara langsung dan atau tidak
langsung kepada semua pihak narasumber yang memiliki pengetahuan serta
wawasan yang baik dalam mengatasi permasalahan yang ditemui pada penulisan
Tugas Akhir ini tentang sistem identifikasi berita palsu menggunakan metode
Machine Learning.



1.4.3. Metode Pembuatan Model

Pada metode ketiga, membuat sistem identifikasi dengan menggunakan

simulasi program.

1.4.4. Metode Pengujian dan Validasi

Pada metode keempat, dilakukan pengujian terhadap sistem identifikasi
dengan menggunakan simulasi program yang telah dibuat, untuk melihat batasan-

batasan simulasi tersebut dapat menghasilkan nilai akurasi yang baik atau tidak.

1.4.5. Metode Hasil dan Analisa

Hasil yang didapat dari pengujian penuliasan Tugas Akhir ini akan dianalisa
mengenai kelebihan maupun kekurangannya, agar dapat digunakan sebagai

referensi yang baik untuk penelitian selanjutnya.

1.4.6. Metode Penarikan Kesimpulan dan Saran

Berdasarkan hasil dan analisis penelitian yang didapat dalam penulisan
Tugas Akhir maka akan didapatkan kesimpulan dan saran untuk penelitian

selanjutnya.

15. Sistematika Penulisan

Agar mempermudah penyusunan Tugas Akhir ini, maka dibuat sistematika

penulisan sebagai berikut :



BAB | - PENDAHULUAN

Bab ini akan membahas tentang Latar Belakang Masalah, Tujuan dan
Manfaat, Perumusan dan Batasan Masalah, Metode Penelitian, dan Sistematika

Penulisan dari penelitian yang dilakukan.

BAB Il - TINJAUAN PUSTAKA

Bab selanjutnya merupakan penjelasan Landasan Teori yang dibutuhkan
untuk sebagai pondasi untuk menyelesaikan masalah dalam penelitian yang
dilakukan.

BAB Il - METODOLOGI

Bab ini akan menjelaskan rincian tentang teknik, metode, dan alur proses

yang dilakukan dalam penelitian.

BAB IV - HASIL DAN PEMBAHASAN

Bab ini merupakan hasil yang didapat dari pengujian metode yang

digunakan meliputi kelebihan dan kekurangan dari penelitian yang telah dilakukan.

BAB V — KESIMPULAN DAN SARAN

Pada bab terakhir berisi kesimpulan yang didapat berdasarkan hasil

penelitian dan juga saran untuk penelitian selanjutnya.
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