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BAB VI 

KESIMPULAN DAN SARAN 

 

6.1 Pendahuluan  

Pada bab sebelumnya penulis telah melakukan analisis terhadap kinerja 

dari algoritma k-Nearest Neighbor dan Modofied k-Nearest Neighbor untuk 

pengklasifikasian dataset website phishing. Pada bab ini kesimpulan dan saran akan 

penulis buat dengan harapan agar dapat digunakan sebagai acuan bagi penelitian 

selanjutnya pada bidang yang linerar dengan penelitian yang penulis lakukan. 

 

6.2 Kesimpulan 

Pada penelitian yang telah penulis lakukan, berfokus pada kinerja dari 

algoritma klasifikasi k-Nearest Neighbor  dan Modified k-Nearest Neighbor untuk 

pengklasifikasian data, sehingga dapat ditarik beberapa kesimpulan, yaitu  sebagai 

berikut : 

1. Algoritma k- Nearest Neighbor dan Modified k-Nearest Neighbor dapat 

digunakan untuk pengklasifikasian data menggunakan dataset website 

phishing. Berdasarkan hasil yang telah peneliti lakukan ternyata algoritma 

Modified k– Nearest Neighbor tidak mampu meningkatkan kualitas klasifikasi 

secara signifikan dan menambah waktu komputasi yang diperlukan. 

2. Algoritma Modified k- Nearest Neighbor  berdasarkan hasil penelitian yang 

telah dilakukan terjadi peningkatkan terhadap nilai rata-rata dari precision, 

recall dan accuracy  pada proses klasifikasi menggunakan dataset website 

phishing, dengan penambahan proses perhitungan nilai validitas dan wight 
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voting sehingga menghasilkan peningkatan  nilai rata-rata dari precision, recall 

dan accuracy  dibandingkan menggunakan algoritma k – Nearest Neighbour. 

Dimana algoritma Modified k – Nearest Neighbour menghasilkan nilai akurasi 

terbaik yang dapat dicapai sebesar 95.60 %. Sedangkan hasil klasifikasi 

menggunakan algoritma k – Nearest Neighbour menghasilkan nilai rata – rata 

akurasi terbaik  sebesar 95.35%.  Dalam menentukan nilai k  pada k – Nearest 

Neighbour  dan Modified k – Nearest Neighbour berdasarkan ruang solusi yang 

dilakukan peneliti nilai k = 5 memiliki pengaruh terhadap nilai precision, recall 

dan accuracy  terbaik untuk kedua algoritma. Untuk waktu komputasi 

algoritma Modified k – Nearest Neighbour memiliki waktu komputasi yang 

lebih besar dibandingkan algoritma  k – Nearest Neighbour. Sedangkan untuk 

memori yang digunakan pada algoritma Modified k – Nearest Neighbour lebih 

kecil dibandingkan algoritma k – Nearest Neighbour. 

 

6.3 Saran 

Berdasarkan percobaan yang telah dilakukan pada bab sebelumnya 

terdapat beberapa saran dari peneliti, diharapkan: 

1. Memperbaiki kelemahan algoritma Modified k – Nearest Neighbour yang 

memiliki waktu komputasi lebih lama dibandingkan algoritma k – Nearest 

Neighbour. 

2. Lakukan perbandingan kinerja antara algoritma k-Nearest Neighbor dan 

Modified k-Nearest Neighbor untuk dataset yang berbeda. 

3. Lakukan pengujian menggunakan algoritma klasifikasi lainnya.
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