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INDONESIAN NEWS CLASSIFICATION USING
NAIVE BAYES CLASSIFIER

By:

Qurrota ‘Aini Muthmainnah
09021381520083

ABSTRACT

News was initially published through media such as television, radio and
newspapers, but with the current technological advancements making a digitizing
information gets easier. News in a form of digital text can be published faster, actual
and inexpensive which enable it to increased gradually. Therefore, there is a need
for a system that can classify news automatically according to existing news
categories by using the text classification method. Thus a very large collection of
documents can be organized in order to simplify and speed up the search for
information related. In this research, the news text classification used were Naive
Bayes Classifier method which able to classify into four categories namely, natural
disasters, health, sports and education. The test is carried out four times with
different data sharing, and the accuracy obtained is the first test 100%, the second
test 100%, the third test 98.33% and the fourth test 96.25%. From these results, it
can be concluded that the results of news text classification are good.

Keywords : Text Classification, Naive Bayes Classifier.



KLASIFIKASI BERITA BERBAHASA INDONESIA
MENGGUNAKAN NAIVE BAYES CLASSIFIER

Oleh:

Qurrota ‘Aini Muthmainnah
09021381520083

ABSTRAK

Berita pada awalnya disalurkan melalui media seperti televisi, radio dan
koran, namun dengan kemajuan teknologi saat ini membuat digitalisasi informasi
lebih mudah, berita berbentuk teks digital lebih cepat tersebar, aktual dan murah,
sehingga dapat mengalami pelonjakan yang besar. Oleh karena itu, perlu adanya
sistem yang bisa mengklasifikasikan berita secara otomatis sesuai dengan kategori-
kategori berita yang ada, dengan menggunakan metode klasifikasi teks, maka
kumpulan dokumen yang jumlahnya sangat besar tersebut dapat diorganisir,
sehingga dapat mempermudah dan mempercepat pencarian informasi yang
dibutuhkan. Dalam penelitian ini, klasifikasi teks berita menggunakan metode
Naive Bayes Classifier untuk mengklasifikasikan ke dalam empat kategori yaitu,
bencana alam, kesehatan, olahraga dan pendidikan. Pengujian dilakukan sebanyak
empat kali dengan pembagian data yang berbeda-beda, dan hasil akurasi yang
didapat yaitu pengujian pertama 100%, pengujian kedua 100%, pengujian ketiga
98,33% dan pengujian keempat 96,25%. Dari hasil tersebut, dapat disimpulkan
bahwa hasil Klasifikasi teks berita sudah baik.

Kata Kunci : Klasifikasi Teks, Naive Bayes Classifier (NBC)



BAB |

PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan
Bab ini membahas mengenai latar belakang penelitian, rumusan masalah,
tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah, sistematika penulisan dalam

laporan ini dan terakhir kesimpulan.

1.2  Latar Belakang

Berita adalah informasi mengenai peristiwa yang ingin diketahui oleh
publik, bersifat aktual, terjadi di lingkungan pembaca, yang melibatkan tokoh-
tokoh terkemuka, yang akibat peristiwa tersebut dapat berpengaruh terhadap
pembaca (Nasution, 2008). Sebagai mahluk sosial, manusia akan selalu
membutuhkan berita atau informasi baru untuk menambah wawasannya dan untuk
mendewasakan alam berpikirnya (Ermanto, 2005).

Dalam perkembangannya, pada awalnya berita disalurkan melalui media
seperti televisi, radio, koran, dan sekarang dengan kehadiran personal computer
(PC), smartphone dan perkembangan internet membuat digitalisasi informasi lebih
mudah. Berita dapat tersebar lebih cepat, aktual dan murah yang berbentuk teks
digital, sehingga dapat mengalami pelonjakan yang besar.

Banyaknya teks berita membuat pembaca sulit untuk menemukan jenis
kategori yang diperlukan. Untuk mendapatkan jenis kategori dalam dokumen teks

secara manual, pembaca harus membaca isi dokumen. Jika dokumen teks sangat



panjang, maka dibutuhkan waktu yang lama bagi pembaca untuk mendapatkan jenis
kategori dari sebuah berita.

Oleh karena itu, perlu adanya sistem yang bisa mengklasifikasikan berita
secara otomatis sesuai dengan Kkategori-kategori berita yang ada, dengan
menggunakan metode klasifikasi teks, maka kumpulan dokumen yang jumlahnya
sangat besar tersebut dapat diorganisir, sehingga dapat mempermudah dan
mempercepat pencarian jenis kategori dari sebuah berita.

Text mining merupakan salah satu variasi teknik dari data mining yang dapat
digunakan untuk menangani masalah clustering, information extraction,
information retrieval dan text classification (klasifikasi teks), yang cara kerjanya
yaitu menemukan pola menarik dari sekumpulan data yang besar.(Meaney et al.,
2016). Klasifikasi adalah suatu proses menemukan model yang dapat membedakan
kelas data, dengan tujuan untuk memperkirakan kelas dari suatu objek (Usyal,
2014).

Metode yang dapat digunakan dalam penelitian klasifikasi teks sangat
bervariasi, salah satunya yaitu metode Naive Bayes Classifier. Naive Bayes
Classifier adalah sebuah algoritma analisa statistik, yang bekerja dengan mengolah
data numerik, sering digunakan dalam penelitian tentang klasifikasi teks karena
kesederhanaan dan efektivitasnya yang menggunakan ide dasar probabilitas
gabungan dari kata-kata dan kategori untuk memperkirakan probabilitas kategori

pada suatu dokumen (Chy et al., 2014).



Menurut (Socrates et al., 2016) kelebihan dari metode Naive Bayes
Classifier adalah algoritma yang sederhana dengan kompleksitas perhitungan yang
rendah. Algoritma ini memiliki akurasi yang tinggi (Rish, 2001).

Penelitian mengenai klasifikasi teks menggunakan metode Naive Bayes
Classifier sudah pernah dilakukan oleh (Devita et al., 2018) yang mampu
mengklasifikasikan artikel teks kedalam empat kategori yaitu pendidikan ekonomi,
pendidikan bisnis manajemen, akuntansi aktual dan ekonomi bisnis. Praproses yang
dipakai dalam penelitian ini yaitu tokenization, case folding dan term weighting
(TF-IDF). Penelitian tersebut menghasilkan akurasi yang cukup baik, hal ini karena
keunggulan dari metode naive bayes sendiri yaitu mampu melakukan klasifikasi
meskipun memiliki data training yang sedikit untuk estimasi parameternya. Tingkat
akurasi yang didapatkan sebesar 70%, dari 40 data yang diuji didapatkan 28
dokumen yang berhasil diklasifikasikan dengan benar oleh sistem.

Penelitian Kklasifikasi lainnya oleh (Fajar, 2013) yang mengklasifikasikan
posting twitter kemacetan lalu lintas kota bandung, dari hasil pengujian akurasi
sistem yang dikembangkan, menghasilkan nilai akurasi terkecil sebesar 78% pada
proses pengujian dengan menggunakan sampel sebanyak 100 dan menghasilkan
nilai akurasi tertinggi sebesar 91,60% pada proses pengujian dengan menggunakan
sampel sebanyak 13106.

Berdasarkan uraian diatas, penelitian ini akan menerapkan metode Naive
Bayes Classifier untuk klasifikasi teks berita ke dalam kategori-kategori yang ada,
untuk membantu mempermudah dan mempercepat pengguna dalam pencarian

informasi yang dibutuhkan.



1.3

Perumusan Masalah

Berdasarkan uraian latar belakang masalah, rumusan masalah dari

penelitian ini adalah :

1.

2.
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1.5

Bagaimana penerapan Naive Bayes Classifier untuk klasifikasi teks berita?
Bagaimana hasil tingkat akurasi klasifikasi teks berita menggunakan Naive

Bayes Classifier?

Tujuan Penelitian

Tujuan penelitian ini adalah :

Mengetahui cara kerja metode Naive Bayes Classification untuk klasifikasi
teks berita berbahasa Indonesia.

Membangun model Naive Bayes Classification untuk digunakan dalam
proses klasifikasi pada teks berita.

Mengetahui hasil tingkat akurasi klasifikasi teks berita dengan metode

Naive Bayes Classifier.

Manfaat Penelitian

Manfaat dari penelitian ini adalah :

Hasil penelitian dapat digunakan untuk mempermudah klasifikasi dokumen
berita dengan memperoleh informasi dengan cepat tanpa harus membacanya
satu per satu dan dapat menemukan kategori berita secara otomatis.
Membantu penelitian klasifikasi dokumen berita yang mendatang sebagai

referensi penelitian.



1.6

1.7

Batasan Masalah

Batasan masalah penelitian ini adalah :

Kategori dokumen berita yang akan diklasifikasikan bencana alam,
kesehatan, olahraga dan pendidikan.

Jenis format teks berita yang akan digunakan adalah *.txt.

Jenis data yang digunakan adalah dokumen teks berita dalam Bahasa

Indonesia.

Sistematika Penulisan
Sistematika penulisan laporan tugas akhir adalah sebagai berikut :
BAB 1. PENDAHULUAN
Bab ini membahas mengenai latar belakang penelitian,
rumusan masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan
masalah, dan sistematika penulisan dalam laporan ini.
BAB Il. KAJIAN LITERATUR
Bab ini akan memaparkan dasar-dasar teori yang
digunakan dalam penelitian, seperti penjelasan mengenai text
mining, text classification, Naive Bayes Classifier, serta
penjelasan lainnya yang berkaitan dengan penelitian ini.
BAB IIl. METODOLOGI PENELITIAN
Bab ini akan membahas mengenai tahapan penelitian yang
akan dilaksanakan pada penelitian. Masing-masing rencana

tahapan penelitian dideskripsikan dengan rinci dengan mengacu



1.8

BAB IV.

BAB V.

BAB VI.

pada suatu kerangka kerja. Di akhir bab ini berisi perancangan
manajemen proyek pada pelaksanaan penelitian.
PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK

Bab ini membahas tentang proses pengembangan
perangkat lunak berdasarkan metode pengembangan perangkat
lunak yang digunakan pada penelitian ini.
HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN

Bab ini menyajikan hasil dari pengujian berdasarkan
langkah-langkah yang telah direncanakan. Analisis diberikan
sebagai basis dari kesimpulan yang diambil dalam penelitian ini.
KESIMPULAN DAN SARAN

Bab ini berisi kesimpulan dari semua uraian-uraian pada
semua bab dan juga berisi saran-saran yang diharapkan berguna

dalam pengembangan penelitian selanjutnya.

Kesimpulan

Penelitian yang akan dilakukan adalah pengklasifikasian teks berita

berbahasa Indonesia dengan menggunakan metode Naive Bayes Classifier.

Penelitian ini ditujukan untuk mengetahui cara kerja dan melihat hasil akurasi dari

metode Naive Bayes Classifier dalam mengklasifikasikan teks berita yang dibagi

kedalam beberapa kelas atau kategori, yaitu bencana alam, kesehatan, olahraga dan

pendidikan.
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