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PERBANDINGAN ALGORITMA NAIVE BAYES DENGAN REGRESI
LOGISTIK UNTUK KLASIFIKASI HATE SPEECH

BY :
DERI YULIANSYAH
09021181320017

ABSTRACT

Text classification or document classification is one of the main tasks in text data

mi

ning and information retrieval. Classification is used to predict group membership
against an instance of data. Hate Speech is an act of communication that vilifies
individual targets or specific group characteristics such as race, ethnicity, gender,
religion, and others. The Naive Bayes Algorithm is an algorithm based on the
concept of Bayes probability, while logistic regression is a model used to find the
relationship between 2 variables, namely two-category response variables or
dichotomous variables or variables with two or more categories which are
polychotomous with one or more predictors on a category or continuous scale. In
this study, a comparison between the Naive Bayes algorithm and Logistic
Regression was carried out to classify hate speech. This study aims to compare the

accuracy and computation time of the algorithms used.

Keywords: Hate speech classification, Naive Bayes Algorithm, Regression

Algorithm Logistics, Accuracy, Computing Time
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PERBANDINGAN ALGORITMA NAIVE BAYES DENGAN REGRESI
LOGISTIK UNTUK KLASIFIKASI HATE SPEECH

OLEH:
DERI YULIANSYAH
09021181320017

ABSTRAK

Klasifikasi teks atau klasifikasi dokumen merupakan salah satu tugas utama dalam
text data mining dan information retrieval. Klasifikasi digunakan untuk
memprediksi keanggotaan kelompok terhadap suatu data instances. Hate Speech
merupakan tindakan komunikasi yang menjelekkan dengan target individu atau
karakteristik kelompok tertentu seperti ras, etnis, gender, agama, dan lain-lain.
Algoritma Naive Bayes adalah adalah sebuah algoritma yang berdasarkan pada
konsep dari probabilitas Bayes sedangkan Regresi logistik merupakan suatu model
yang digunakan untuk mencari hubungan antara 2 variabel yakni variabel respon
dua kategori atau variabel yang bersifat dichotomous maupun variabel dengan dua
kategori atau lebih yang bersifat polychotomous dengan satu atau lebih prediktor
berskala kategori ataupun kontinu. Dalam peneitian ini dilakukan perbandingan
antara algoritma Naive Bayes dengan Regresi Logistik untuk mengklasifikasi hate
speech. Penelitian ini bertujuan untuk mengetahui perbandingan akurasi dan waktu

komputasi dari algoritma yang digunakan.

Kata Kunci : Klasifikasi hate speech, Algoritma Naive Bayes, Algoritma Regresi

Logistik, Akurasi, Waktu Komputasi
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BAB 1
PENDAHULUAN
1.1. Pendahuluan
Bab 1 akan menjelaskan gambaran secara umum penelitian. Penjelasan dimlai
dari latar belakang masalah, rumusan masalah, manfaat penelitian, Batasan

penelelitian hingga sistematika penulisan.

1.2. Latar Belakang Masalah

Klasifikasi teks atau Klasifikasi dokumen merupakan salah satu tugas utama
dalam text data mining dan information retrieval (Jain dan Jyoti, 2016). Klasifikasi
digunakan untuk memprediksi keanggotaan kelompok terhadap suatu data
instances.

Naive Bayes merupakan salah satu algoritma pembelajaran induktif yang
paling efektif dan efisien dalam mengolah data (Zhang, 2004). Naive Bayes sering
digunakan sebagai dasar dalam pengklasifikasian teks karena cepat dan mudah di
implementasikan (Rennie et al., 2003). Naive Bayes adalah pengklasifikasi
probabilistik sederhana berdasarkan teorema bayes. Dalam prakteknya, kebebasan
asumsi sering dilanggar, tetapi pada metode Naive Bayes masih cenderung dapat
bekerja dengan sangat baik di bawah asumsi yang tidak realistis dan sangat populer
hingga saat ini (Jain dan Jyoti, 2016). Untuk menangani tugas klasifikasi teks,
dokumen akan ditandai dengan kata-kata yang muncul didalamnya (Zhang et al.,

2016).



Regresi logistik merupakan suatu model analisis statistik yang merupakan
perkembangan lebih lanjut dari metode probabilitas linier. Regresi logistik
digunakan untuk dapat menentukan estimasi probabilitas suatu fenomena dengan
cara mereduksi kelemahan-kelemahan pada model probabilitas linier, regresi
logistik digunakan untuk menguji probabilitas terjadinya variabel terikat dapat
diprediksi dengan variabel bebasnya (Maski, 2010).

Pada era sekarang internet atau media sosial cukup banyak memberikan
dampak terhadap masyarakat. Dampak yang ditimbulkan dari perkembangan
teknologi bukan hanya berupa dampak positif tetapi juga dapat berdampak negatif
terhadap masyarakat. Perkembangan kejahatan semakin meluas mulai dari internet
abuse, hacking, cracking, hingga hate speech atau berupa bentuk ujaran kebencian.
Salah satu jenis kejahatan yang sering terjadi di media sosial adalah hate speech
yang sangat umum terjadi.

Hate speech adalah tindakan komunikasi yang menjelekkan dengan target
individu atau karakteristik kelompok tertentu seperti ras, etnis, gender, agama, dan
lain-lain. (Djuric et al., 2015). Untuk itu perlu pengklasifikasian apakah suatu
pernyataan atau ucapan termasuk dalam kelompok hate speech atau bukan. Maka
perlu diuji algoritma mana yang lebih baik dalam pengklasifikasian hate speech,
antara Naive Bayes dengan Regresi Logistik.

Klasifikasi berdasarkan topik semantik, merupakan masalah komptasi yang
sering dijumpai pada information retrievel, machine learning, serta pemrosesan
bahasa alami. Klasifikasi hate speech didalam praktiknya diharapkan dapat

digunakan untuk membantu sosial media dalam melacak ujaran kebencian, bahkan



diperlukan upaya preventif terhadap hate speech tersebut agar dapat menghindari
hate speech tersebut dapat tampil pada sosial media. Sehingga analisa terhadap data
hate speech dapat dilakukan secara ter program agar dapat digunakan untuk
membuat model pembelajaran mesin yang dapat mengidentifikasi dengan akurat
dalam mendeteksi hate speech untuk dapat dimanfaatkan secara luas (Kevin et al.,
2019). Penelitian yang dilakukan akan mengukur kinerja dari algoritma Naive
Bayes dan Regresi Logistik yang akan diketahui dari nilai akurasi dan waktu

komputasi. Dataset berupa tweet dari twitter yang diambil dari penelitian terdahulu.

1.3. Perumusan Masalah

Rumusan masalah pada penelitian yang dilakukan berupa bagaimana
perbandingan antara algoritma Naive Bayes dengan algoritma regresi logistik untuk
klasifikasi hate speech. Perbandingan dilakukan pada tingkat akurasi dan waktu
komputasi yang paling efektif digunakan untuk mengidentifikasi terjadinya hate
speech.

Untuk melakukan penelitian tersebut, maka rumusan masalah diatas
diuraikan menjadi beberapa pertanyaan penelitian ( research question ) yaitu
sebagai berikut :

1. Bagaimana mekanisme algoritma Naive Bayes dan Regresi Logistik untuk
mengidentifikasi hate speech ?
2. Apa persamaan dan perbedaan antara Naive Bayes dengan algoritma

Regresi Logistik dalam mengidentifikasi hate speech?



3. Bagaimana cara mengukur Kinerja algoritma Naive Bayes dan algoritma

Regresi Logistik dalam mengidentifikasi hate speech ?

1.4.  Tujuan Penelitian
Tujuan penelitian ini adalah :

1. Mengetahui mekanisme algoritma Naive Bayes dan algoritma
Regresi Logistik dalam mengidentifikasi hate speech.

2. Mengetahui persamaan dan perbedaan antara algoritma Naive Bayes
dengan algoritma Regresi Logistik dalam mengidentifikasi hate
speech.

3. Untuk mengetahui tolak ukur kinerja algoritma Naive Bayes dan

algoritma Regresi Logistik dalam mengidentifakasi hate speech

1.5. Manfaat Penelitian
Manfaat dari penelitian adalah:
1. Memahami algoritma Naive Bayes dan algoritma Regresi Logistik
dalam mengidentifikasi hate speech.
2. Memahami perbandingan dan persamaan antara algoritma Naive
Bayes dengan algoritma Regresi Logistik dalam mengidentifikasi
hate speech.
3. Memahami tolak ukur kinerja dari algoritma Naive Bayes dan

algoritma Regresi Logistik dalam mengidentifikasi hate speech.



1.6. Batasan Masalah
Batasan masalah dalam penelitian ini adalah sebagai berikut:
1. Data yang digunakan menggunakan Bahasa Indonesia.
2. Data yang digunakan berupa teks.
3. Jumlah tweet yang digunakan untuk dataset adalah 700 tweet.
4. Tweet akan di klasifikasikan kedalam hate speech dan non hate

speech.

1.7.  Sistematika Penulisan

Sistematika penulisan skripsi ini adalah sebagai berikut :
BAB I. PENDAHULUAN

Dalam bab ini menjelaskan mengenai latar belakang penelitian, rumusan
masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah dan sistematika

penulisan,

BAB Il. KAJIAN LITERATUR
Pada bab ini menjelaskan mengenai beberapa algoritma yang digunakan
yaitu algoritma Naive Bayes dan algoritma Regresi Logistik dalam mengidentifikasi

hate speech.



BAB Il1l. METODELOGI PENELTIAN

Pada bab ini akan membahas mengenai tahapan yang akan dilakukan dalam
penelitian. Masing-masing rencana tahapan penelitian akan dideskripsikan secara
rinci dengan mengacu pada suatu kerangka kerja, selanjutnya pada akhir bab berisi

perancangan manajemen proyek pada pelaksaan penelitian.

BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK
Pada bab ini akan membahas mengenai perancangan dan lingkungan
implementasi algoritma Naive Bayes dan algoritma Regresi Logistik dalam

mengidentifikasi hate speech, hasil training dan hasil testing.

BAB V. HASIL DAN PEMBAHASAN

Pada bab ini berisi kesimpulan dari berbagai uraian yang terdapat pada bab
sebelumnya dan juga berisi saran-saran yang diharapkan dapat berguna dalam
identifikasi hate speech menggunakan algoritma Naive Bayes dan algoritma

Regresi Logistik.

1.8. Kesimpulan
Penelitian ini akan berfokus untuk melihat perbandingan hasil klasifikasi
antara algoritma Naive Bayes dengan algoritma Regresi Logistik dalam

mengidentifikasi hate speech yang didapat melalui hasil testing.
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