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EFFECT OF POS TAGGING WITH HMM METHOD ON RULE BASED NER
FOR INDONESIA LANGUAGE NEWS ARTICLE

By:

Ade Lismita Zulkarnain
09021181520016

ABSTRACT

Nowadays the presentation of information can be easily found in various
online media, one of them is article. The Article contains various information
which is arranged in a very long writing and it takes a long time to find the
information. One of the fields that can process hidden information in news articles
is information extraction. The main task of information extraction is named entity
recognition (NER). NER aims to identify and classify the words from the
documents into some categories of named-entity that have been set. In this study,
NER was done in Indonesian news articles by using Rule Based to classify words
into three classes of named-entity which are person, location, and organization.
The rule regulations created based on contextual feature, morphology feature, and
word class feature using post tagging with hidden markove model (HMM)
method. This study will look at the performance result of NER system and the
effect of POS tagging with HMM method againts word class feature of NER. The
testing was done in 50 indonesian text news articles and the F-measure value was
62,55%.

Keywords: Named Entity Recognition, Rule Based, POS Tagging with Hidden
Markove Model
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Oleh:
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ABSTRAK

Saat ini penyajian informasi dapat dengan mudah ditemukan dalam berbagai
media online yang salah satunya berupa artikel. Artikel memuat beragam
informasi yang dikemas dalam penulisan yang sangat panjang dan membutuhkan
waktu yang cukup lama untuk menemukan informasi tersebut. Salah satu bidang
yang dapat memproses informasi tersembunyi pada artikel berita adalah ekstraksi
informasi. Tugas utama dari ekstraksi informasi adalah named entity recognation
(NER). NER bertujuan mengidentifikasi dan mengklasifikasikan kata dari
dokumen ke dalam beberapa kategori named-entity yang telah ditetapkan. Dalam
penelitian ini, NER dilakukan pada artikel berita bahasa Indonesia menggunakan
Rule Based untuk mengklasifikasikan kata ke dalam tiga kelas named-entity yaitu
person, location, dan organization. Aturan rule dibuat berdasarkan fitur
kontekstual, fitur morfologi dan fitur kelas kata menggunakan POS fagging
dengan metode hidden markove model (HMM). Penelitian ini akan melihat hasil
kinerja sistem NER dan pengaruh POS ftagging dengan meetode HMM terhadap
fitur kelas kata NER. Pengujian dilakukan pada 50 teks artikel berita bahasa
Indonesia dan didapatkan nilai F-measure sebesar 62,55%.

Kata kunci: Named Entity Recognition, Rule Based, POS Tagging dengan Hidden
Markove Model
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BAB1

PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan

Bab ini membahas latar belakang masalah, rumusan masalah, tujuan dan
manfaat penelitian serta batasan masalah. Pada bab ini juga akan memberikan
penjelasan umum mengenai keseluruhan penelitian. Pendahuluan dimulai dengan

penjelasan singkat mengenai apa yang menjadi latar belakang dari penelitian ini.

1.2 Latar Belakang Masalah

Berita adalah sebuah informasi yang menjadi topik hangat dikalangan
masyarakat mengenai suatu hal yang sedang terjadi. Dalam sebuah artikel berita
banyak terdapat informasi penting seperti nama orang, nama tempat, tanggal,
tahun, bulan, nama organisasi dan lain sebagainya. Untuk mendapatkan informasi-
informasi tersebut seseorang harus membaca keseluruhan dari isi berita. Hal ini
akan membutuhkan waktu yang sangat lama jika berita disajikan dalam bentuk
teks yang sangat panjang. Oleh karena itu dibutuhkan proses ekstraksi informasi
untuk mengambil bagian terpenting dari sebuah berita.

Ekstraksi Informasi atau Information Extraction (IE) merupakan salah satu
bidang dalam pemrosesan bahasa alami yang bertujuan untuk menemukan
informasi terstruktur dari dokumen yang tidak terstruktur (Setiyoaji et al., 2017).
Salah satu proses terpenting dalam ekstraksi informasi adalah mengenali entitas

kata. Untuk dapat mengenali entitas kata pada kalimat dibuatlah pengenalan
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entitas bernama atau Named Entity Recognition (NER) yang bertujuan untuk
mengidentifikasi dan mengklasifikasikan kata dari dokumen ke dalam beberapa
kategori named-entity yang telah ditetapkan seperti nama orang, nama tempat,
nama organisasi dan sebagainya (Wulandari et al., 2018).

NER pertama kali digunakan ke dalam Message Understanding
Conference-6 (MUC-6) pada tahun 1995. Penerapan NER juga banyak dilakukan
pada aplikasi pemrosesan bahasa alami seperti sistem tanya jawab otomatis,
pengindeksan dokumen, mesin penerjemah, pencarian informasi, dan peringkasan
teks (Taufik et al., 2016). Beberapa pendekatan yang digunakan di dalam NER
yang akan dibahas salah satunya adalah Rule Based. Pendekatan rule based pada
NER dilakukan dengan menggunakan aturan atau rule yang dibuat berdasarkan

pola yang ditemukan pada dokumen.

Penelitian mengenai NER telah banyak dilakukan. Salah satunya, Budi et al.
(2005) melakukan penelitian Named Entity Recognition untuk Bahasa Indonesia
menggunakan pendekatan Rule Based. Penggunaan rule pada penelitian ini dapat
secara efektif mengenali suatu entitas karena didasarkan atas aturan-aturan yang
menggabungkan kontekstual, morfologi, dan fitur part of speech. Hasil dari
penelitian ini menghasilkan nilai recall sebesar 63.43% dan precision sebesar
71.84%. Wulandari et al. (2018) melakukan penelitian Named Entity Recognition
menggunakan Rule Based dan Naive Bayes Classifier pada dokumen Biologi.
Penelitian ini memanfaatkan POS fagging untuk mencari kelas kata dan
menggunakan rule untuk menentukan named-entity dari setiap kata. Hasil dari

penelitian ini menghasilkan nilai recall sebesar 0,66 dan f~measure sebesar 0,45.



Part of Speech (POS) Tagging merupakan proses pelabelan secara otomatis
pada suatu kata dalam kalimat. Dikutip dari Aryoyudanta et al. (2016) bahwa
proses POS tagging dapat memberikan informasi kelas kata yang sangat
membantu dalam proses NER karena proses ini mengarahkan sistem NER untuk
menemukan suatu entitas penting. Selanjutnya, proses untuk menemukan entitas
kata dapat menggunakan rule. Rule bertujuan mengelompokkan kelas kata ke
dalam named-entity yang dibuat berdasarkan aturan. Adapun aturan yang
digunakan seperti sintaksis penulisan, fitur ortografi dan kelas kata atau part of
speech. Oleh karena itu POS tagging memiliki pengaruh terhadap rule based
dikarenakan rule based memiliki aturan berupa pelabelan yang salah satunya
dapat dibuat menggunakan part of speech. POS Tagging dapat dilakukan secara
manual dengan menggunakan bantuan ahli bahasa dan secara otomatis dapat
menggunakan metode probabilistik, salah satunya dengan teknik Hidden Markov
Model (HMM). Hal ini dikarenakan proses POS fagging bisa dipandang sebagai
proses klasifikasi suatu urutan fag untuk tiap kata dalam suatu kalimat. Penelitian
POS tagging untuk teks berbahasa Indonesia menggunakan HMM telah dilakukan
Wicaksono & Purwarianti (2010). Penelitian ini menghasilkan nilai akurasi yang
cukup tinggi yaitu 96,5%.

Berdasarkan uraian tersebut, penelitian ini akan melakukan NER
menggunakan Rule Based yang telah dilakukan pada penelitian Budi ez al. (2005)
untuk artikel berita Bahasa Indonesia, dimana kelas kata pada penelitian ini akan

menggunakan POS Tagging dengan metode HMM. Penerapan POS fagging



menggunakan HMM pada NER ini diharapkan dapat membantu proses rule agar

lebih mudah menemukan named-entity pada teks berita.

1.3 Rumusan Masalah
Masalah yang diangkat pada penelitian ini adalah bagaimana pengaruh POS
Tagging dengan metode HMM pada NER menggunakan Rule Based untuk artikel
berita Bahasa Indonesia?
Untuk menyelesaikan permasalahan tersebut maka diuraikan pertanyaan
penelitian sebagai berikut:
1. Bagaimana penggunaan metode HMM untuk POS Tagging dan Rule Based
pada proses NER ?
2. Apakah penggunaan POS Tagging dengan metode HMM memiliki

pengaruh terhadap hasil akurasi pada poses NER ?

1.4 Tujuan Penelitian
Tujuan dari penelitian ini adalah:
1.  Mengetahui penggunaan metode HMM untuk POS Tagging dan Rule Based

pada proses NER.

2. Mengetahui pengaruh HMM terhadap POS Tagging pada proses NER.



1.5 Manfaat Penelitian
Manfaat penelitian ini adalah:
1. Dapat memahami teknik HMM sebagai metode POS Tagging.
2. Dapat mengetahui pengaruh POS Tagging dengan metode HMM pada NER
melalui nilai akurasi sehingga dapat dijadikan rujukan dibidang Named

Entity Recognition.

1.6 Batasan Masalah
Adapun batasan masalah pada penelitian ini adalah sebagai berikut:
1. Data yang digunakan berupa artikel berita berbahasa Indonesia yang telah
diubah ke dalam format *.zxt
2. Pengenalan entitas dilakukan per kata dalam kalimat.
3. Named-entity yang akan dikenali berupa nama orang, nama lokasi dan nama
organisasi.

4. Penelitian ini tidak memperhatikan ambiguitas kata.

1.7 Sistematika Penulisan
Sistematika penulisan ini adalah sebagai berikut:
BAB 1. PENDAHULUAN
Bab I menguraikan latar belakang dan rumusan masalah, tujuan dan manfaat

penulisan, batasan masalah, dan sistematika penulisan penelitian.



BAB II. KAJIAN LITERATUR

Bab II berisi landasan teori yang digunakan pada penelitian ini seperti,
Named Entity Recognition, POS Tagging dengan HMM, dan Rule Based. Selain
itu bab ini juga membahas mengenai penelitian yang terkait dengan penelitian ini.
BAB III. METODOLOGI PENELITIAN

Bab III berisi tentang pembahasan mengenai tahapan serta pengembangan
perangkat lunak yang akan dilaksanakan pada penelitian ini. Arsitektur mengenai
tahapan penelitian dibangun dengan suatu sistem kerangka kerja yang akan
dideskripsikan secara rinci, dan pada akhir bab akan dijabarkan mengenai
manajemen proyek penelitian berupa penjadwalan penelitian.
BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK

Bab IV membahas perancangan perangkat lunak yang akan dibangun pada
penelitian ini.
BAB V. HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN

Bab V menampilkan hasil pengujian perangkat lunak berdasarkan langkah-
langkah yang telah direncanakan. Analisis diberikan sebagai basis dari
kesimpulan yang diambil dalam penelitian ini.
BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN

Bab VI berisi tentang kesimpulan dari semua uraian pada semua bab dan
juga berisi saran-saran yang diharapkan dapat membantu dalam pengembangan

penelitian selanjutnya.



1.8 Kesimpulan

Bab ini telah menguraikan pembahasan mengenai latar belakang masalah
penelitian dalam proses Named Entity Recognition (NER). Dimana proses
terpenting dari NER adalah menemukan named-entity kata dalam kalimat.
Penelitian ini akan berfokus untuk melihat pengaruh POS Tagging dengan metode
HMM terhadap proses NER menggunakan Rule Based untuk artikel berita Bahasa
Indonesia. Untuk melihat adanya pengaruh HMM pada POS tagging terhadap
NER, maka hasil pengujian POS fagging menggunakan HMM akan dibandingkan

dengan POS tagging tanpa menggunakan HMM.
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