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ABSTRACT

K-NN is such an effective and the most commonly used method for data
classification. This method also believed as one of the most popular and easiest method to
be implemented in this subject. But, there is also a method that has a lot of similarities
with this one ( K-NN ) and known for its ability to determine an object category also by
its weight, this method called Fuzzy K-NN. Fuzzy K-Nearest Neighbour basically is just
the K-NN with Fuzzy theory in it. The only difference between this two is the ability of
Fuzzy K-NN to determines the membership value in each individuals in data
classification process. in this study, writer tried to examine the affects of weights ( leads
to membership value ) on the accuracy of the data classification ( in each K ) by using iris
and blood transfusion data as the objects. Based on the research results, it was found that
the best accuracy for both K-NN and Fuzzy K-NN are 98,04% for iris data, with K=1in
K-NN and K = 13 in Fuzzy K-NN. Meanwhile, in blood transfusion data classification the
best results for both methods shows that K-NN has a better accuracy ( 80,54% ) than the
Fuzzy K-NN ( 78,95% ) in K =20.

Keywords : Classification, K-nearest neighbour, Fuzzy K-nearest neighbour,
weights, Membership value.
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BAB1I
PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan

Latar belakang masalah, rumusan masalah, tujuan, manfaat penelitian
serta batasan masalah dibahas dalam Bab ini. Penjelasan akan diawali dengan
pembahasan singkat mengenai pengertian data mining yang disertai juga dengan
pembahasan dari metode KNN dan FKNN yang digunakan pada klasifikasi data
untuk dilakukan perbandingan pada kedua metode yang digunakan.

1.2 Latar Belakang

Tanpa disadari setiap individu yang hidup di era modern seperti sekarang ini
akan terus menghasilkan serta berurusan dengan data dalam menjalani kegiatan
sehari-hari. Pasalnya, manusia telah hidup di era data yang dimana penggunaan
data digital telah menjamah hampir seluruh aspek kehidupan manusia mulai dari
aspek olahraga, kesehatan, pendidikan, perkebunan bahkan aspek krusial seperti
pemerintahan. Sedikitnya, manusia menghasilkan sekitar 2.5 triliun byte data di
setiap harinya. Kumpulan data yang masif pada setiap aspek kehidupan ini,
dimanfaatkan oleh sebagian besar perusahaan dan individu tertentu untuk
menemukan korelasi dan ilmu pengetahuan yang berguna didalamnya, karena
pada dasarnya data juga memberikan pengaruh pada valuasi dan reputasi suatu
perusahaan. Keputusan bagaimana perusahaan menggunakan data bisa
memberikan dampak pada kesuksesan perusahaan modern itu sendiri. Start up
Gojek misalnya, melakukan analisis terhadap data pelanggannya untuk kemudian
dimanfaatkan sebagai fools untuk memperkirakan selera pelanggan, rekomendasi
makanan dan mengatur preferensi pengemudi dalam memilih rute yang dilalui.
Salah satu teknik olah data yang dapat digunakan untuk menganalisis data adalah
data mining.

Data mining merupakan suatu proses yang menggunakan teknik yang cerdas
dalam mengektraksi pola-pola pengetahuan yang memiliki potensi kegunaan
didalamnya (osmar,1999). Beberapa teknik data mining yang sering digunakan
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antara lain yaitu klasifikasi, prediksi, estimasi, asosiasi dan pengelompokkan. Dari
beberapa macam teknik tersebut, teknik yang paling sering digunakan adalah
teknik klasifikasi (Kaur dan Grewal, 2016).

Klasifikasi adalah salah satu teknik pada penerapan data mining, yang dimana
teknik ini digunakan untuk menempatkan suatu objek ke dalam suatu
kategori/kelas yang sudah didefiniskan sebelumnya (Emerensye, 2013).
Klasifikasi juga merupakan salah satu topik utama dalam data mining atau
machine learning. Teknik ini bekerja pada data yang memiliki kelas label atau
target schingga algoritma-algoritma untuk menyelesaikan masalah klasifikasi
dikategorisasikan ke dalam supervised learning atau pembelajaran yang diawasi.
KNN adalah algoritma dari machine leaming yang pada umumnya digunakan
pada penklasifikasian data. KNN dianggap sebagai algoritma klasifikasi yang
sangat efisien, yang dimana algoritma ini mudah untuk diimplemetasikan, mudah
untuk digunakan dan juga efektif dalam menghadapi data yang noise (Rani dan
Vashishtha 2017). Namun, algoritma KNN ini kurang efektif untuk klasifikasi,
karena pada dasarnya KNN melakukan pengklasifikasian data berdasarkan data
mayoritas kelas yang ada pada sejumlah K tetangga terdekat dari data baru
tersebut (anugerah, indriati dan dewi, 2018). Oleh karena itu, Teori Fuzzy
dikombinasikan dengan algoritma KNN (FKNN) untuk klasifikasi data.

FKNN menggunakan teori himpunan fuzzy untuk menggeneralisir teori knn
klasik dengan mendefiniskan nilai keanggotaan sebuah data pada masing-masing
kelas K terdekat. Penerapan Fuzzy KNN dalam menentukan status gizi balita
dengan menggunakan 4 faktor internal yaitu jenis kelamin, umur, berat badan dan
tinggi badan yang menggunakan 160 data latih, 32 data uji dan nilai K = 4
menghasilkan akurasi FKNN sebesar 82% dan untuk KNN sebesar 71%
menggunakan K-fold cross-validation (Nugraha, Putri dan Wihandika, 2017).
Implementasi algoritma FKNN dan KNN untuk penentuan lulus tepat waktu
dengan menggunakan parameter data kelulusan berupa indeks prestasi semester 1
hingga indeks prestasi semester 14 dimana data tersebut memiliki 2 label yaitu
tepat waktu dan tidak tepat waktu berjumlah 189 data menghasilkan akurasi

terbaik KINN sebesar 96% dan akurasi terbaik FKNN sebesar 98% (Anugerah,
Indriati dan Dewi, 2018).
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Berdasarkan uraian di atas, maka pada penelitian ini peneliti akan
membandingkan algoritma KNN dan FKNN pada 2 objek data yang berbeda
dalam melakukan klasfikasi.

1.3 Rumusan Masalah

Rumusan masalah pada penelitian ini adalah :

1. Bagaimana pengaruh dari teori himpunan fuzzy terhadap akurasi algoritma
KNN untuk klasifikasi data?
2. Bagaimana metode KNN dan FKNN melakukan Klasifikasi terhadap data?

1.4 Tujuan Penelitian
Tujuan dari penelitian ini sebagai berikut :
1. Mengukur metode mana yang memiliki tingkat keakuratan yang paling
tinggi dalam klasifikasi data.
2. Mengukur akurasi di setiap K pada masing-masing metode dalam
klasifikasi data.

1.5 Manfaat Penelitian
Manfaat dari penelitian ini sebagai berikut :
1. Mengetahui performa teori himpunan fuzzy terhadap algoritma KNN
dalam melakuka klasifikasi data.
2. Sebagai referensi penelitian yang digunakan selanjutnya.

1.6 Batasan Masalah
Batasan masalah yang akan dibahas di penelitian ini sebagai berikut :

1. Data yang digunakan merupakan data berjenis sekunder yaitu data iris dan
blood  transfusion yang  diperoleh dari UCI  Repository
(http://archive.ics.uci.edw/ml/).

2. Metode validasi yang digunakan adalah cross-validation.

3. K-fold yang digunakan berjumlah 10 fold.

4. Percobaan menggunakan 8 buah jenis K tetangga terdekat pada algoritma
KNN dan fuzzy KNN.

5. Bobot pangkat dari metode fuzzy KNN bernilai 2.

1-3
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1.7 Sistematika Tulisan
Sistematika penulisan skripsi adalah uraian singkat bab perbab.
BAB I. PENDAHULUAN

Pada bab ini diuraikan mengenai latar belakang, perumusan masalah,
tujuan dan manfaat penelitian, batasan, masalah/ruang lingkup, dan sistematika

penulisan,
BAB II. KAJIAN LITERATUR

Pada bab ini akan dibahas dasar-dasar teori yang digunakan dalam
penelitian, seperti definisi dan penjelasan konsep seperti klasifikasi, data yang
digunakan, Normalisasi data, K-fold cross validation, Equalization, K-Nearest
Neighbor, Fuzzy K-Nearest Neighbor, Confussion matrix serta dilengkapi dengan

kesimpulan dari penelitian yang relevan.
BAB III. METODOLOGI PENELITIAN

Pada bab ini akan dibahas mengenai tahapan yang akan dilaksanakan pada
penelitian ini. Masing-masing rencana tahapan penelitian dideskripsikan dengan
rinci dengan mengacu pada suatu kerangka kerja. Di akhir bab ini berisi

perancangan manajemen proyek pada pelaksanaan penelitian.
BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK

Pada bab ini akan dibahas mengenai perancangan dan implementasi
program perbandingan K-Nearest Neighbor dan Fuzzy K-Nearest Neighbor dalam
klasifikasi data..

BAB V. HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN

Hasil dari pengujian didasarkan atas langkah-langkah yang telah
direncanakan sebelumnya. Analisis disajikan sebagai dasar dari kesimpulan yang
diambil.
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BAB V1. KESIMPULAN DAN SARAN

Kesimpulan dari semua uraian pada bab-bab sebelum ini beserta saran

dalam penerapan KNN dan FKNN dalam melakukan klasifikasi terhadap data.

[-5
Rio Andika Saputra - 09021281419048 .



DAFTAR PUSTAKA

O. R. Za, S. Pole, and C. Science, “Chapter I: Introduction to Data Mining,” pp. 1-15,
1999.

S. Kaur and A. K. Grewal, “A REVIEW PAPER ON DATA MINING CLASSIFICATION
TECHNIQUES FOR,” pp. 1334-1338, 2016.

P. Rani and J. Vashishtha, “An Appraise of KNN to the Perfection,” vol. 170, no. 2, pp.
13-17,2017.

P. Anugerah, Indriati, and C. Dewi, “Implementasi Algoritme Fuzzy K-Nearest Neighbor
untuk Penentuan Lulus Tepat Waktu ( Studi Kasus : Fakultas [Imu Komputer Universitas
Brawijaya ),” vol. 2, no. 4, pp. 1726-1732, 2018.

S. D. Nugraha, R. R. M. Putri, and R. C. Wihandika, “Penerapan Fuzzy K-Nearest
Neighbor ( FK-NN ) Dalam Menentukan Status Gizi Balita,” no. February, 2018.

D. Nofriansyah, “Konsep Data Mining VS Sistem Pendukung  Keputusan,”, 2015.

P. Rani and J. Vashishtha, “An Appraise of KNN to the Perfection,” vol. 170, no. 2, pp.
13-17,2017.

P. Anugerah, Indriati, and C. Dewi, “Implementasi Algoritme Fuzzy K-Nearest Neighbor
untuk Penentuan Lulus Tepat Waktu ( Studi Kasus : Fakultas [Imu Komputer Universitas
Brawijaya ),” vol. 2, no. 4, pp. 1726-1732, 2018.

S. D. Nugraha, R. R. M. Putri, and R. C. Wihandika, “Penerapan Fuzzy K-Nearest
Neighbor ( FK-NN ) Dalam Menentukan Status Gizi Balita,” no. February, 2018.



