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CLASSIFICATION OF PRE-ECLAMPSIA OR NOT PRE-ECLAMPSIA IN
PREGNANT WOMAN USING NAIVE BAYES METHOD
(Case study at Muhamadiyah Palembang Hospital)

By:

Agus Budianto

08011181320015

ABSTRACT

Pre-eclampsia is a high blood pressure syndrome characterized by a rise in the
levels of protein in the urine (proteinuria), and swelling in the limbs (edema) of
pregnant women. Research on the part of the hospital's obstetrics and Gynecology
Muhamadyah Palembang done by Erika (2015) shows that out of 350 expectant
mothers, as many as 154 maternity experience pre-eclampsia and 196 of pregnant
women do not experience a pre-eclampsia. On the research of the noted attributes
the condition of pregnant women associated with age, parity, and a history of
Antenatal Care (ANC), but did not see the relationships between the attributes that
are able to classify the condition pre-eclampsia and not a pre-eclampsia on the
expectant mother. This research will look at the relationship between age, parity, and
a history of Antenatal Care (ANC) on pregnant women to classify the condition of the
pre-eclampsia and not pre-eclampsia of pregnant women using Naive Bayes method.
To see the performance of Naive Bayes this study uses two methods of training and
testing that is with the method of K-fold cross-validation and percentage split.The
results of the two, obtained average value of accuracy namely of 73.8235% which
indicates that Naive Bayes is good enough used to predict conditions pre-eclampsia
and not pre-eclampsia on pregnant women. The result value of the precision of
67.2441% for pre-eclampsia and 78.3953% not pre-eclampsia, meaning that the level
of accuracy calling of the data on the not pre-eclampsia class by Naive Bayes is
better than with the pre-eclampsia class. The result value of the recall on pre-
eclampsia is 68.1893% and not pre-eclampsia is 77.7043%, meaning that the success
rate calling the return data by Naive Bayes on not pre-eclampsia class better than pre-
eclampsia class.

Keywords: Pre-eclampsia, Age, Obstetrical Status, Antenatal Care (ANC), Naive
Bayes.

viii
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ABSTRAK

Pre-eklampsia adalah sindrom tekanan darah tinggi yang ditandai dengan
kenaikan kadar protein didalam urin(proteinuria), dan pembengkakan pada tungkai
(edema) pada ibu hamil. Penelitian pada bagian Obstetri dan Ginekologi Rumah Sakit
Muhamadyah Palembang yang dilakukan oleh Erika (2015) menunjukkan bahwa dari
350 ibu hamil, sebanyak 154 ibu hamil mengalami kondisi pre-eklamsia dan 196 ibu
hamil tidak mengalami pre-eklampsia. Pada penelitian tersebut hanya mencatat
atribut kondisi ibu hamil yang terkait denganu usia, paritas, dan riwayat Antenatal
Care (ANC), tetapi tidak melihat hubungan antara atribut tersebut apakah dapat
mengklasifikasikan kondisi pre-eklampsia dan tidak pre-eklampsia pada ibu hamil.
Pada penelitian ini akan melihat hubungan antara usia, paritas, dan riwayat Antenatal
Care (ANC) pada ibu hamil untuk mengklasifikasikan kondisi pre-eklampsia dan
tidak pre-eklampsia ibu hamil dengan menggunakan metode Naive Bayes. Untuk
melihat kinerja dari Naive Bayes penelitian ini menggunakan dua metode latih dan uji
yaitu dengan metode K-fold cross validation dan percentage split. Hasil dari
keduanya diperoleh nilai rata-rata akurasi yaitu sebesar 73.8235% yang menunjukkan
bahwa Naive Bayes cukup baik digunakan untuk memprediksi kondisi pre-eklampsia
dan tidak pre-eklampsia pada ibu hamil. Hasil nilai presisi sebesar 67.2441% untuk
pre-eklampsia dan 78.3953 % tidak pre-eklampsia, artinya tingkat ketepatan
pemanggilan data pada kelas tidak pre-eklampsia oleh Naive Bayes lebih baik
dibandingkan dengan kelas pre-eklampsia. Hasil nilai recall pada pre-eklampsia
adalah sebesar 68.1893 % dan tidak pre-eklampsia sebesar 77.7043 %, artinya tingkat
keberhasilan memanggil data kembali oleh Naive Bayes untuk kelas tidak pre-
eklampsia lebih baik dibandingkan kelas pre-eklampsia.

Kata Kunci : Pre-eklampsia, Usia, Status Obstetri, Antenatal Care (ANC), Naive
Bayes.
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BAB |

PENDAHULUAN

1.1. Latar Belakang

Angka kematian ibu adalah jumlah kematian ibu akibat dari proses kehamilan,
persalinan dan paska persalinan per 100.000 kelahiran hidup pada masa tertentu
(Depkes RI, 2007). Kematian ibu hamil adalah kematian wanita dalam masa
kehamilan, persalinan dan dalam masa 42 hari (6 minggu) setelah berakhirnya
kehamilan tanpa memandang usia kehamilan. Angka kematian ibu juga merupakan
salah satu indikator untuk melihat derajat kesehatan perempuan, yang sampai saat ini
masih tinggi di Indonesia. Survei Demografi dan Kesehatan Indonesia (SDKI) tahun
2012 mencatat angka kematian ibu di Indonesia pada waktu itu sebesar 390 kematian
per 100.000 kelahiran hidup, sedangkan SDKI tahun 2013 angka tersebut menurun
menjadi 334 per 100.000 kelahiran hidup (Iswarno dkk, 2013).

Di Sumatera Selatan, angka kematian ibu sebesar 424 per 100.000 kelahiran
dan untuk di kota Palembang sebesar 371 per 100.000 kelahiran (Bappenas, 2005).
Angka kematian ibu ini disebabkan oleh komplikasi dalam persalinan yaitu pre-
eklampsia (gangguan akibat tekanan darah tinggi saat kehamilan), aborsi, infeksi dan
partus lama (Suzetta, 2007).

Pre-eklampsia merupakan permasalahan penting di bidang obstetri karena
masih menjadi sebab utama kematian ibu dibandingkan perdarahan dan infeksi
(Sujata, et al.,2008). Pre-eklampsia paling banyak menyebabkan kematian ibu dan

bayi dibandingkan hipertensi gestasional, perdarahan saat persalinan dan anemia



berat. Faktor yang berperan untuk terjadinya pre-eklampsia meliputi usia, paritas,
obesitas, kehamilan bayi kembar, riwayat hipertensi pada keluarga, serta adanya
hipertensi esensial (hipertensi yang sudah ada sebelum kehamilan), diabetes mellitus,
dan penyakit ginjal (Duckit, 2005).

Penelitian ini data-data ibu hamil yang mengalami pre-eklampsia dan tidak pre-
eklampsia berdasarkan faktor usia, status obstetri dan riwayat Antenatal Care (ANC)
yang pernah dilakukan penelitian sebelumnya oleh Erika (2015) di rumah sakit
Muhammadyah Palembang. Riwayat ANC (Antenatal Care) adalah pemerikasaan
kehamilan ke rumah sakit atau ke bidan untuk mengoptimalkan kesehatan mental dan
fisik ibu hamil hingga mampu menghadapi persalinan (Depkes R.l., 2008). Dalam
penelitian tersebut hanya melakukan rekap jumlah dari ibu hamil yang mengalami
pre-eklampsia dan tidak pre-eklampsia berdasarkan faktor usia ibu hamil, status
obsteteri, dan riwayat ANC tidak menentukan hubungan antar faktor yang ada.

Salah satu bidang yang sedang berkembang untuk menggali pengetahuan
hubungan dari suatu kumpulan data adalah data mining (Turban, 2005). Data mining
atau dikenal juga dengan knowledge discovery data (KDD) merupakan suatu proses
yang biasa digunakan untuk menganalisa data dari berbagai sudut pandang dan
menggunakan berbagai metode yang ada dalam data mining (Larose, et al., 2005).
Hasil analisa data yang diperoleh dapat digunakan untuk menarik berbagai macam
kesimpulan sehingga akan memberikan informasi-informasi yang penting dan
berguna dalam proses pengambilan keputusan. Data mining merupakan istilah yang
sering digunakan sebagai suatu cara untuk menguraikan serta mencari penemuan

berupa pengetahuan di dalam suatu database. Banyak metode Kklasifikasi yang



berkembang dalam data mining diantaranya SVM, Naive bayes, decession tree, dan
sebagainya.

Naive Bayes merupakan metode yang biasa digunakan untuk masalah
klasifikasi. Naive Bayes adalah metode paling sederhana dan cepat, serta paling
popular dalam pengklasifikasian data di bidang metode Naive Bayes (Mitchel, 1997;
Xhemali et al., 2009; Natalius, 2010; Bustami, 2013; Widiastuti et al., 2013; Saleh
dan Supriyanto, 2015). Xhemali et al., (2009) menyatakan bahwa Naive Bayes
bekerja sangat baik dibanding dengan model atributifier lainnya serta memiliki
tingkat akurasi yang lebih baik dibandingkan dengan model atributifier lainnya.
Keuntungan menggunakan Naive Bayes adalah hanya membutuhkan jumlah data latih
yang kecil dalam menentukan estimasi parameter yang diperlukan dalam proses
klasifikasi (Sukardi dkk, 2014). Klasifikasi Naive Bayes terbukti memiliki akurasi
dan kecepatan yang tinggi saat diaplikasikan ke dalam program dengan jumlah data
yang besar (Han dan Kamber, 2006).

Berdasarkan kelebihan yang dimiliki Naive Bayes maka dalam penelitian ini
akan mengklasifikasikan kondisi pre-eklampsia atau tidak pre-eklampsia pada ibu
hamil dengan menggunakan metode Naive Bayes berdasarkan faktor usia ibu hamil,

status obsteteri, dan riwayat ANC.

1.2. Rumusan Masalah
Bagaimana mengklasifikasikan kondisi pre-eklampsia atau tidak pre-eklampsia
pada ibu hamil dengan metode Naive Bayes berdasarkan faktor usia ibu, status

obstetri, dan riwayat ANC.



1.3. Pembatasan Masalah

Pada penelitian ini akan mengklasifikasikan data berupa kondisi Pre-eklampsia
atau tidak Pre-eklampsia pada ibu hamil dengan variabel yaitu: dilihat dari Pre-
eklampsia, usia ibu hamil, status obstetri, dan riwayat ANC tanpa mempengaruhi

faktor sosial dan ekonomi dari ibu hamil.

1.4. Tujuan
Tujuan dari penelitian ini adalah untuk mengklasifikasikan kondisi pre-
eklampsia atau tidak pre-eklampsia pada ibu hamil dengan menggunakan metode

Naive Bayes.

1.5. Manfaat Penelitian
a.) Mampu memberikan prediksi yang cukup akurat pada ibu hamil sehingga
dapat memberikan tindakan awal untuk mengurangi dan mencegah akibat
dari Pre-eklampsia.
b.) Menambahan wawasan pengetahuan untuk mahasiswa khususnya

Matematika dalam aplikasi data mining di berbagai bidang.
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