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PENGUJIAN METODE NEURAL NETWORK BACKPROPAGATION DAN LINEAR
REGRESSION DALAM MEMPREDIKSI
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ABSTRAK

PT. PUSRI (Pupuk Sriwidjaja) memiliki tanggung jawab dan kewajiban terhadap pelaksanakan
distribusi dan pemasaran pupuk bersubsidi kepada petani sebagai bentuk pelaksanaan Public
Service Obligation (PSO) untuk mendukung program pangan nasional dengan memprioitaskan
produksi dan pendistrubusian pupuk bagi petani di seluruh wilayah Indonesia. Dalam hal ini,
penting bagi PT. PUSRI (Pupuk Sriwidjaja) melakukan prediksi untuk mempertimbangkan
berapa jumlah pupuk yang ideal untuk disediakan pada masa yang akan mendatang, sehingga
perusahaan tidak mengalami kekurangan persediaan atau pun kelebihan persediaan yang akan
mengakibatkan kerugiaan pada perusahaan. Data mining sebagai metodologi pendukung dalam
melakukan prediksi yang tersktruktur dengan menggunakan perbandingan algoritma Neural
Network Backpropgation dan Linear Regression untuk menemukan hasil akurasi yang tertinggi
untuk diterapkan sebagai hasil prediksi. Pengujian terhadap Neural Network Backpropgation dan
Linear Regression dilakukan menggunakan data penjualan pupuk Urea PSO tahun 2019
menggunakan cross validation sebagai teknik dalam pembelajaran dan pelatihan data yang
dilakukan melalui aplikasi rapidminer. Hasil pengujian yang telah dilakukan menggunakan
metode Neural Network Backpropagation dan Linear Regression masing-masing menunjukkan
nilai eror MSE sebesar 0.767 dan 5.130 yang menunjukkan bahwa Neural Network
Backpropagation memiliki tingkat akurasi lebih tinggi dibandingkan dengan Linear Regression
berdasarkan data yang digunakan dalam pengujian untuk melakukan prediksi penjualan pupuk
Urea PSO pada masa yang akan mendatang.

Kata kunci : Neural Network Backpropagation, Linear Regression, Prediksi, Cross validation,
Rapidminer.
Palembang,  April 2021
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THE TESTING OF NEURAL NETWORK BACKPROPAGATION
ALGORITHM AND LINEAR REGRESSION ALGORITHM IN
PREDICTING OF SALES TARGET OF PSO UREA FERTILIZER.

(CASE STUDY : PT. PUPUK SRIWIDJAJA)
By
Renita Salshabila  09031181722001
Information System, Faculty of Computer Science, Sriwijaya University
Email : mtslsha@gmail.com
ABSTRACT

PT. PUSRI (Pupuk Sriwidjaja) has the responsibility and obligation to carry out
the distribution and marketing of subsidized fertilizers to farmers to implement the
Public Service Obligation (PSO) to support the national food program by
prioritizing the production and distribution of fertilizers for farmers throughout
Indonesia. In this case, it is essential for PT. PUSRI (Pupuk Sriwidjaja) makes
predictions to consider the ideal amount of fertilizer to be provided in the future
so that the company does not experience a shortage of inventory or excess
inventory, which will result in losses to the company. For this reason, data mining
is a supporting methodology in making structured predictions implemented by
comparing the Neural Network Backpropagation algorithm with the Linear
Regression algorithm to find a prediction tool that has the highest accuracy result.
The data used is the sales data of urea fertilizer PSO in 2019. The learning and
training data were carried out through the rapidMiner software application using
the cross-validation technique. The results obtained respectively show MSE error
values of 0.767 and 5.130, indicating that the Neural Network Backpropagation
has a higher level of accuracy than the Linear Regression.

Keywords: Neural Network Backpropagation, Linear Regression, Prediction,
Rapidminer.
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BAB |

PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan
Pada bab ini menjelaskan secara detail tentang latar belakang
masalah, perumusan masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, dan

batasan masalah dalam penelitian.

1.2 Latar Belakang

PT. PUSRI (Pupuk Sriwidjaja) merupakan perusahaan pelopor
produsen pupuk urea di Indonesia. Selain sebagai produsen pupuk nasional,
PT. PUSRI (Pupuk Sriwidjaja) mengemban tugas dalam melaksanakan
usaha perdagangan, pemberian jasa dan usaha lain yang berkaitan dengan
industri pupuk. PT. PUSRI (Pupuk Sriwidjaja) bertanggung jawab dalam
melaksanakan distribusi dan pemasaran pupuk bersubsidi kepada petani
sebagai bentuk pelaksanaan Public Service Obligation (PSO) untuk
mendukung program pangan nasional dengan memprioitaskan produksi dan

pendistrubusian pupuk bagi petani di seluruh wilayah Indonesia.

Dalam hal ini, perusahaan harus mempertimbangkan berapa jumlah
pupuk yang ideal untuk disediakan pada masa yang akan mendatang,
sehingga perusahaan tidak mengalami kekurangan persediaan atau pun
kelebihan persediaan yang akan mengakibatkan kerugiaan pada perusahaan.
Selalu menjadi tantangan bagi perusahaan untuk memperkirakan target
persediaan pupuk yang ideal untuk penjualan dan pemenuhan dalam

permintaan pupuk Urea PSO. Jumlah produksi pupuk sangatlah penting, jika



perusahaan tidak memperkirakan jumlah produksi pupuk, maka perusahaan
akan mengalami kerugian yang dikarenakan kelebihan atau kekurangan
dalam jumlah produksi pupuk. Sehingga diperlukannya prediksi untuk
memenuhi permintaan jumlah pupuk yang akan di produksi dengan baik dan

dapat memenuhi target penjualan pupuk untuk masa yang akan mendatang.

llmu komputer dapat digunakan dalam membantu permasalahan
yang dihadapi melalui suatu metodologi pendukung untuk melakukan
prediksi atau memperkirakan sesuatu pada masa yang akan mendatang.
Metodologi pendukung yang digunakan untuk menentukan langkah dalam
pengumpulan data dan penggalian informasi yaitu data mining. Data
mining merupakan suatu kegiatan yang meliputi pengumpulan, pemakaian
data historis untuk menemukaan keteraturan pada suatu pola dan hubungan
dalam set data yang berukuburan besar (Kamal et al., 2017). Data mining
dapat dikatakan sebagai serangkaian proses yang dilakukan untuk menggali
pengetahuan yang ada di dalam suatu data dan kemudian melalui
serangkaian tahapan dengan menggunakan teknik, metode dan algoritma
tertentu dimana kemudian menghasilkan suatu pola dan informasi (Kotu &
Deshpande, n.d.). Dalam data mining memiliki teknik-teknik yaitu
melakukan prediksi, asosiasi, Klasifikasi, klustering, analisis times series,
dan fungsi analisis data lainnya. Prediksi merupakan sebuah usaha yang
digunakan untuk memperkirakan sesuatu yang akan terjadi pada waktu yang
akan mendatang dengan memanfaatkan berbagai informasi yang relevan
pada waktu-waktu sebelumnya (historis) melalui suatu metode ilmiah

(Wanto & Windarto, 2017).



Data mining terbagi dalam dua tipe teknik yaitu data mining secara
klasik (classical technique) dan generasi baru (the next generation
technique), pada permasalahan yang akan dihadapi yaitu melakukan
pengujian terhadap metode Neural Network Backpropagation yang
merupakan salah satu dari metode the next generation dan Linear
Regression salah satu dari metode classical technique untuk melakukan
prediksi yang terstruktur dalam data mining berdasarkan tahapan yang
relevan dan benar adanya untuk menghasilkan suatu pengetahuan yang
terpecaya yang dapat dijadikan sebagai acuan dalam keputusan membuat
target produksi untuk penjualan pupuk Urea PSO pada PT. PUSRI (Pupuk

Sriwidjaja) pada masa yang akan mendatang.

Neural Network Backpropagation merupakan suatu metode dalam
sistem pemrosesan informasi yang dimodelkan berdasarkan jaringan syaraf
manusia sebagai generalisasi model matematis dari pemahaman manusia
(human cognition). Backpropagation merupakan salah satu algoritma
pembelajaran yang digunakan dalam metode Neural Network yang dimana
memiliki kemampuan pembelajaran yang mendalam terhadap data dan
informasi yang diterima, kemampuan dalam mentoleransi ketidakpastian
(fault tolerance), dan termasuk dalam supervised learning yang dapat
meminimalkan eror pada setiap output yang dihasilkan. Berdasarkan dari
penelitian yang telah dilakukan sebelumnya, Neural Network
Backpropagation terbukti memiliki nilai rata-rata akurasi yang lebih tinggi
dari pada metode yang lainnya dan metode ini lebih baik dalam meredam

eror dikarenakan dalam penggunaan metode ini harus melewati berbagai



macam fase dan membutuhkan waktu komputasi yang sedikit lebih lama

dari pada metode yang lain (Zamani et al., 2012).

Linear Regression atau Regresi Linier merupakan suatu metode
statistik yang dapat digunakan dalam hal memprediksi menggunakan
pengembangan hubungan matematis antara variabel. Linear Regression
dapat digunakan dalam melakukan suatu prediksi atau peramalan variabel
terikat (YY) dengan melakukan pertimbangan terhadap variabel bebas (X)
yang digunakan dalam suatu penelitian (Solechan & Shinta, 2012). Linear
Regression digunakan untuk mengetahui ada tidaknya pengaruh signifikan
dua atau lebih variabel bebas (X1, Xo, ....) dalam mempengaruhi variabel

terikat ().

Dari penjelasan yang sudah diuraikan diatas, maka disini
mengambil judul penelitian yaitu “Pengujian Metode Neural Network
Backpropagation dan Linear Regression Dalam Memprediksi Target
Penjualan Pupuk Urea PSO (Studi Kasus : PT. Pupuk Sriwidjaja

Palembang)”

1.3 Rumusan Masalah

Berdasarkan penjelasan yang telah dijelaskan pada latar belakang,
adapun rumusan masalah pada penelitian ini adalah berapa perbedaan
tingkat akurasi prediksi yang dihasilkan di antara metode Neural Network
Backpropagation dan Linear Regression, khusunya dalam melakukan
prediksi. Untuk menjawab pertanyaan dalam rumusan masalah tersebut,

maka diuraikan ke dalam beberapa pertanyaan yaitu :



1.4

1.5

Apa tahapan dalam metode Neural Network Backpropagation?
Khususnya dalam melakukan prediksi.

Apa tahapan dalam metode Linear Regression? Khususnya
dalam melakukan prediksi.

Berapa perbandingan tingkat akurasi diantara metode Neural
Network Backpropagation dan Linear Regression dalam

memprediksi?

Tujuan Penelitian

Tujuan utama dari pada pelaksanaan penelitian ini adalah :

Untuk Mengetahui bagaimana tahapan dan perhitungan
menggunakan metode Neural Network Backpropagation dan
Linear Regression, khususnya dalam melakukan perhitungan
prediksi.

Untuk mengetahui perbandingan tingkat akurasi dari metode
Neural Network Backpropagation dan Linear Regression,
sehingga dapat diandalkan dalam melakukan perhitungan

Khususnya memprediksi.

Manfaat Penelitian

Manafaat pelaksanaan dari penelitian yang dilakukan yaitu :

1.

Membuktikan metode mana yang memilik tingkat akurasi
tertinggi diantara metode Neural Network Backpropagation

dan Linear Regression, khususnya dalam memprediksi.



2. Mendapatkan alternatif solusi dari permasalahan dalam
prediksi target penjualan menggunakan metode yang memiliki
akurasi tertinggi diantara Neural Network Backpropagation

dan Linear Regression.

1.6 Batasan Masalah

Adapun batasan-batasan masalah yang akan diuraikan bertujuan
untuk menghindari hal-hal yang dapat menyimpang dari permasalahan

yang ada :

1.  Hanya membahas mengenai prediksi target penjualan pupuk
Urea PSO berdasarkan data historis penjualan pupuk urea
tahun 2019 menggunakan metode Neural Network
Backpropagation dan Linear Regression pada PT. PUSRI
(Pupuk Sriwidjaja) Palembang.

2. Data yang digunakan berdasarkan studi literatur dan
wawancara yang akurat berdasarkan dari PT. PUSRI (Pupuk
Sriwidjaja) Palembang.

3. Adapun tools yang dipakai dalam pengolahan data pada
penelitian ini adalah apalikasi rapidminer.

4.  Mengadopsi konsep kerangka berpikir CRISP-DM (Cross-
Industry Standard Process for Data Mining) sampai dengan

tahapan evaluation.
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