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ABSTRAK

Kelulusan mahasiswa merupakan salah satu bidang yang termasuk ke
dalam Standar Penjaminan Mutu Internal (SPMI) suatu perguruan tinggi. Faktor-
faktor yang dapat mempengaruhi kelulusan mahasiswa antara lain adalah nilai
Indeks Prestasi Semester (IPS), IPK, Status Kelulusan. Salah satu metode yang
dapat digunakan untuk melakukan klasifikasi adalah metode Naive Bayes dan K-
Nearest Neighbor. Hasil yang didapat pada pengujian metode Naive Bayes
mendapat nilai akurasi 43,3%, nilai precision sebesar 52,94%, dan nilai recall
sebesar 57,27%. Dan metode K-Nearest Neighbor mendapatkan nilai akurasi
sebesar 57,3%, nilai precision sebesar 32,08% dan nilai recall sebesar 42,15%

Kata kunci : Kelulusan Mahasiswa , Klasifikasi, Naive Bayes, K-Nearest
Neighbor
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COMPARISON OF NAIVE BAYES AND K-NEAREST NEIGHBOR
METHODS FOR CLASSIFICATION OF INFORMATICS
ENGINEERING STUDENT GRADUATION
SRIWNAYA UNIVERSITY

By

Husnita Mala
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ABSTRACT

Student graduation is one of the areas included in the Internal Quality
Assurance Standards (SPMI) of a university. Factors that can influence student
graduation include the Semester Achievement Index (IPS) score, GPA, and
Graduation Status. One of the methods that can be used to perform classification
is the Naive Bayes and K-Nearest Neighbor methods. The results obtained in the
Naive Bayes method test got an accuracy value of 43.3%, a precision value of
52.94%, and a recall value of 57.27%. And the K-Nearest Neighbor method gets
an accuracy value of 57.3%, a precision value of 32.08% and a recall value of
42.15%.
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BAB |

PENDAHULUAN
1.1 Pendahuluan
Pada bab ini akan dibahas mengenai latar belakang masalah yang muncul,
rumusan masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah dan

sistematika penulisan.

1.2  Latar Belakang Masalah

Kelulusan mahasiswa merupakan salah satu bidang yang termasuk ke
dalam Standar Penjaminan Mutu Internal (SPMI) suatu perguruan tinggi (Anzwar,
2019). Faktor-faktor yang dapat mempengaruhi kelulusan mahasiswa antara lain
adalah nilai Indeks Prestasi Semester (IPS), IPK, Status Kelulusan. Salah satu
permasalahan yang sering muncul tersebut akan digunakan dalam penelitian kali
ini tentang mengklasifikasi kelulusan mahasiswa tepat waktu atau tidak tepat
waktu (Oyeleda, 2010).

Klasifikasi waktu kelulusan mahasiswa merupakan salah satu yang penting
bagi perguruan tinggi, karena kasus tersebut salah satu unsur yang mempengaruhi
akreditasi program studi. Mahasiswa sering disebut kelompok masyarakat yang
memiliki ciri intelektualitas yang lebih bagus dan luas dibandingkan dengan
kelompok seusia mereka yang bukan mahasiswa ataupun kelompok usia lain yang
dibawah mereka. Hal ini untuk mengantisipasi penumpukan jumlah mahasiswa

yang tidak lulus sesuai waktu normal atau tepat waktu. Bagi mahasiswa yang



lulus melebihi batas waktu normal, maka dapat diberikan perlakuan khusus agar
mahasiswa-mahasiswa tersebut dapat lulus lebih cepat dari hasil klasifikasi
(Ernastuti, 2010).

Data mining merupakan salah satu teknik untuk menggali atau
“menambang” pengetahuan dari sekumpulan besar data. Terdapat beberapa teknik
yang digunakan untuk data mining seperti yang diungkapkan Turban, et al (2011).
Data mining juga merupakan proses yang menggunakan teknik statistik,
matematika, kecerdasan buatan dan machine learning untuk mengekstraksi dan
mengidentifikasi informasi yang bermanfaat dan pengetahuan yang terkait dari
berbagai database besar (lan H.Written, 2011).

Penyelesaian kasus klasifikasi kelulusan mahasiswa tersebut akan dibantu
dengan metode dalam data mining yang sering digunakan, yaitu metode Naive
Bayes dan K-Nearest Neighbor. Kedua metode tersebut akan dibandingkan untuk
mencari metode mana yang lebih baik dalam kasus klasifikasi kelulusan
mahasiswa ini. Metode Naives Bayes dan K-Nearest Neighbor mempunyai
kelebihan dan kekurangannya masing-masing berdasarkan banyaknya data yang
digunakan, yaitu K-Nearest Neighbor lebih efektif jika data training nya besar
sehingga menghasilkan data yang lebih akurat. Sedangkan, Naive Bayes
memerlukan data training dalam jumlah yang sedikit dan dataset yang banyak
untuk mendapatkan hasil yang baik. K-Nearest Neighbor menentukan nilai K
yang paling optimal yang menyatakan jumlah tetangga terdekat.

Berdasarkan penelitian sebelumnya, penelitian yang diteliti oleh Bingwe

Liu, Erik Blasch, Yu Chen, dkk. (2013) melakukan penelitian mengesktrak



sentimen atau opini dari sebuah pesan menggunakan Naive Bayes, menyatakan
bahwa hasil penelitian yang diperoleh menunjukan tingkat akurasi yang tinggi
dengan menggunakan dataset yang besar. Selain itu, penelitian yang dilakukan
oleh Irwan B., Dodon T.N., dan Radityo A.N. (2016) yaitu implementasi
algoritma K-Nearest Neighbor untuk Klsifikasi waktu kelulusan mahasiswa
menyatakan bahwa algoritma K-Nearest Neighbor merupakan algoritma yang
melakukan Klasifikasi terhadap data training yang jaraknya paling dekat dengan
objek, dimana penelitian ini memperoleh tingkat akurasi yang tinggi dengan
menggunakan 150 data latih dan 10 data uji.

Berdasarkan permasalahan di atas dapat disimpulkan bahwa metode Naive
Bayes dan K-Nearest Neighbor diperlukan perbandingan antara kedua metode
tersebut untuk menyelesaikan kasus klasifikasi kelulusan mahasiswa tepat waktu

atau tidak tepat waktu.

1.1 Rumusan Masalah
Berdasarkan latar belakang diatas, maka rumusan masalah pada penelitian

ini dibagi menjadi 2 research questions :

1. Bagaimana mekanisme mengklasifikasi kecepatan kelulusan
mahasiswa dengan menggunakan metode Naive Bayes dan K-Nearest
Neighbor?

2. Bagaimana perbandingan performa Naive Bayes dan K-Nearest

Neighbor ?



1.2

1.3

14

Tujuan Penelitian

Tujuan dari penelitian ini yang ingin dicapai yaitu :

1. Untuk mengetahui Klasifikasi dalam kelulusan mahasiswa agar
tepat waktu atau tidak tepat waktu dengan menggunakan metode
Naive Bayes dan K-Nearest Neighbor.

2. Untuk mengetahui perbandingan Naive Bayes dan K-Nearest

Neighbor dalam menyelesaikan masalah dilihat dari performanya.

Manfaat Penelitian

Manfaat dari penelitian ini adalah:

1. Dapat mengklasifikasi ketepatan kelulusan mahasiswa.

2. Dapat mengetahui perbandingan Naive Bayes dan K-Nearest Neighbor

dalam menyelesaikan masalah dilihat dari performanya.

Batasan Masalah
Pada penelitian ini mempunyai batasan masalah yaitu :
1. Pada penelitian ini batasan masalah menggunakan data mahasiswa

teknik informatika universitas sriwijaya dari tahun 2010-2012.
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