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PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan

Perkembangan dunia digital telah banyak memberi dampak pada
kemudahan mengakses dan berbagi informasi, terutama YouTube semakin hari
semakin meningkatnya aktivitas kunjungan masyarakat ke YouTube dengan
bermacam cara dalam meresponse suatu video dengan ditonton, like, unlike,
berkomentar dan menyebarluaskan. Sehingga video dengan tigkat response dari
masyarakat yang tinggi akan menyebabkan rate suatu video akan naik kemudian
berpeluang menjadi trending topic.

Dibalik video rate yang naik karena response yang tinggi ada satu faktor
yang terlupakan vyaitu tingkat sentiment komentar masyrakat terhadap video
tersebut. Untuk itulah dibutuhkan tambahan informasi lain di dalam menilai tingkat
response masyarakat terhadap suatu video , pengenalan jenis sentimen dirasa tepat

untuk dijadikan informasi tambahan terhadap suatu video, dimana oriebtasi



pengenalan jenis sentimen ini nantinya akan berorientasi pada komentar yang ada

di YouTube Tanesab, F. I., Sembiring, I., & Purnomo, H. D. (2017).

1.2 Latar Belakang

Kemampuan untuk menganalisa pengetahuan di dalam teks sehingga teks
tersebut menjadi sebuah informasi yang berguna, menjadi tantangan dalam
mengetahui jenis sentimen masyarakat didalam sebuah komentar pada video
YouTube. Seluruh proses penerapan untuk menemukan pengetahuan pada suatu
teks di dalam computer science disebut dengan sentiment analysis didalam disiplin
ilmu Natural Language Processing(NLP). Kebutuhan untuk memahami informasi
didalam kumpulan teks yang ada, saat ini terjadi diseluruh bidang baik bisnis, sains
dan teknologi. Sehingga ketersediaan tools untuk membantu organisasi dalam
menganalisa tingkat sentimen sangatlah dibutuhkan. Menganalisa suatu sentimen
komentar YouTube sangatlah mugkin dilakukan, tetapi terkadang data teks yang
ada banyak dan bermacam bentuk dan dapat menimbulkan ambiguitas sehingga

sulit untuk dikenali jenis sentimennya.

Analisis sentimen merupakan bidang komputasi yang mempelajari suatu
opini, sikap, atau emosi dari suatu entitas. Suatu entitas bisa saja berupa individu,
topik, maupun kejadian. Dalam analisis sentimen kumpulan entitas dibagi menjadi
beberapa kelas-kelas sentimen, misalkan positif, negatif, atau netral. Salah satu
metode pohon keputusan yang dapat digunakan pada analisis sentimen sebagai

acuan untuk mengklasifikasi tigkat sentimen adalah Algoritma C4.5 merupakan



algoritma Klasifikasi pohon kepuusan yang banyak digunakan karena memiliki
kelebihan algoritma C4.5 dapat menghasilkan pohon keputusan yang efisien dalam
menangani atribut bertipe diskret atau numerik Hermanto, B., Sn, A., & Putra, F. P.
(2017). Dalam mengkontruksi pohon keputusan, Algoritma C4.5 langsung
mengekstraksi seluruh sample data latih dan menkontruksikan nya menjadi model
decision tree berdasarkan perhitungan Gain Ratio. Hal inilah yang menjadi salah
satu kelemahan dari algoritma C4.5 dalam menkontruksi sebuah decision tanpa
mengidentifikasi dan melihat hubungan terhadap faktor-faktor yang mempengaruhi
data latih Bisri & Satria Wahono (2015)., sehingga akan berakibat pada desain

decision tree yang kurang optimal.

Untuk itulah dibutuhkan sebuah metode tambahan untuk mempelajari
keterkaitan apa saja yang mempengaruhi data latih, salah satunya algoritma
Adaptive Boosting adalah metode ensemble learning dengan menggunakan loss
function fungsi exponential untuk mempelajari setiap kontradiksi pada data
training, yang berguna untuk feature selection dengan cara kerja membandingkan
dan menggabungkan populasi kelas lemah dan kuat dalam sub data training

sebelum akhirnya dilakukan pembentukan pohon keputusan.

Adaptive Boosting merupakan suatu prosedur yang berulang untuk
mengubah distribusi data latih agar model yang terbentuk dapat berkonsentrasi pada
data yang sulit untuk diklasifikasi Parag, Porikli, & Elgammal (2008). C4.5 dengan
boosting akan membentuk prosedur berulang dengan cara melakukan pemilihan sub

data training pada setiap iterasi dimana data yang sulit diprediksi pada iterasi



sebelumnya akan dimasukkan ke dalam distribusi data iterasi berikutnya. Proses
kontruksi pohon keputusan akan selesai apabila pada iterasi ke-i diketahui atibut

telah habis atau error bernilai lebih besar dari 0.5 .

Penelitian oleh Lila Dini Utami. (2015) menerapkan metode AdaBoost dan
Naive Bayes untuk melakukan proses analisis sentimen review Restoran
mendapatkan akurasi model sebesar 99.50% berbandingkan 70.00% dengan hanya
menerapkan Naive Bayes. Hasil penelitian ini menunjukkan bahwa dengan adanya

kombinasi dari AdaBoost mampu meningkatkan akurasi dari Naive Bayes.

Berdasarkan hal tersebut, maka penelitian ini akan menguji perbandingan
hasil akurasi yang dihasilkan oleh C4.5 dan Adaboost dan C4.5 tanpa Adaboost
dalam mengklasifikasi sentimen komentar video YouTube, Adaboost merupakan
ensemble learning yang sering digunakan pada algoritma boosting. Boosting bisa
dikombinasikan dengan classifier algoritma yang lain untuk meningkatkan
performa Kklasifikasi. Tentunya secara intuitif, penggabungan beberapa model akan
membantu jika model tersebut berbeda satu sama lain. Adaboost dan variannya
telah sukses diterapkan pada beberapa bidang (domain) karena dasar teorinya yang

kuat, presdiksi yang akurat, dan kesederhanaan yang besar. (Eka Listiana, 2017).

1.3 Rumusan Masalah

Masalah yang dirumuskan pada penelitian ini adalah apakah Adaptive

Boosting (AdaBoost) dapat meningkatkan akurasi algoritma C4.5 pada analisis



sentimen.Untuk menyelesaikan masalah di atas, pada penelitian ini dibagi menjadi

beberapa research question, sebagai berikut:

1. Bagaimana mekanisme penerapan algoritma Adaptive Boosting dalam
mengubah distribusi data latih agar model yang terbentuk dapat
berkonsentrasi pada data-data yang sulit untuk diklasifikasi.

2. Apakah algoritma Adaptive Boosting dapat meningkatkan akurasi C4.5

dalam klasifikasi jenis sentiment.

1.4 Tujuan Penelitian

Tujuan dilakukannya penelitian adalah sebagai berikut:

1. Menerapkan dan Menganalisis kombinasi algoritma C4.5 dan Adaptive
Boosting pada analisis sentimen komentar YouTube.

2. Mengembangkan perangkat lunak yang dapat mengklasifikasikan jenis

sentimen komentar YouTube menggunakan metode C4.5 dan AdaBoost.

1.5 Manfaat Penelitian

Manfaat yang dapat diperoleh dari penelitian ini adalah sebagai berikut :
1. Hasil penelitian dapat digunakan untuk mengetahui akurasi dari algoritma
C4.5 dengan AdaBoost dan tanpa AdaBoost.
2. Hasil penlitian dapat digunakan untuk seseorang mengetahuin jenis-jenis

sentimen di video youtube.



1.6 Batasan Masalah

Batasan masalah pada penelitian ini adalah sebagai berikut :

1. Penelitian ini mengklasifikasi sentimen komentar YouTube menjadi 3
kategori netral, positif dan negatif.

2. Komentar yang dianalisis dan Kklasifikasi adalah komentar yang
menggunakan Bahasa Indonesia.

3. Dataset yang digunakan adalah data komentar youtube berbahasa
Indonesia yang diperoleh dari Application Programming Interface (API)
yang tersedia di situs Google Developer.

4. Format dataset yang digunakan berbentuk Javascript Orientation Nation

(JSON).
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