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ABSTRACT

The sources of information are currently diverse, making it easier for
people to get information. However, the main information in the media is not
structured so that it must be carefully read so as not to get wrong information. For
that we need a tool to extract information. Named Entity Reognition (NER) or the
recognition of named entities is a technique in extracting information by
recognizing entities that have been determined in a sentence. In this study, NER is
used in Indonesian language news texts using weighting term frequency - inverse
document frequency (TF-IDF) and support vector machines (SVM) for named
entities such as names of people (PER), names of organizations (ORG), names of
locations (LOC), adverb of time (TIME) and other entities (OTH). The
recognition of named entities is done by using the TF-IDF weight feature and the
weight of the Part of Speech Tagging (POS-Tag) for each word. The test was
carried out on the Indonesian language news text with a total of 3538 words and
the results of the performance scores for accuracy on each entity named OTH,

ORG, TIME, PER and LOC each scored 60.55%, 59.85%, 53.12%, 33.01% and
4.35%.
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ABSTRAK

Sumber informasi saat ini sudah beragam sehingga memudahkan
masyarakat dalam mendapatkan informasi. Namun informasi utama yang ada
pada media tidak terstruktur sehingga harus cermat dalam membaca agar tidak
medapatkan informasi yang salah. Untuk itu diperlukan sebuah alat untuk
mengekstrak informasi. Named Entity Reognition (NER) atau pengenalan entitas
bernama merupakan salah satu teknik dalam ekstraksi informasi dengan cara
mengenali entitas yang telah ditentukan pada sebuah kalimat. Pada penelitian ini
NER digunakan pada teks berita berbahasa indonesia menggunakan pembobotan
term frequency — inverse document frequnecy (TF-IDF) dan support veclor
machines (SYM) untuk entitas bemama seperti nama orang (PER), nama
organisasi (ORG), nama lokasi (LOC), keterangan waktu (TIME) serta entitas
lainnya (OTH). Pengenalan entitas bernama dilakukan dengan menggunakan fitur
bobot TF-IDF dan bobot Part of Speech Tagging (POS-Tag) pada setiap kata.
Pengujian dilakukan pada tcks berita berbahasa indonesia dengan jumlah 3538
kata dan didapatkan hasil nilai kinerja untuk Accuracy pada tiap entitas bernama
OTH, ORG, TIME, PER dan LOC masing-masing mendapat nilai 60.55%,
59.85%, 53.12%, 33.01% dan 4.35%.

Kata Kunci : Named FEntity Recognition (NER), Ekstraksi Informasi, Zerm
F'requency — Inverse Document Frequency (TF-IDF), Part of Speech Tagging
(POS-Tag), Support Vector Machines (SVM)
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BAB |

PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan

Bab pendahuluan ini memaparkan secara umum terkait latar belakang
penelitian Named Entity Recognition menggunakan Support Vector Machines dan
TF-IDF, rumusan masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, serta batasan

masalah pada penelitian ini.

1.2 Latar Belakang Masalah

Berdasarkan survei Katadata Insight Center (KIC), masyarakat Indonesia
cenderung memanfaatkan media sosial sebagai sumber informasi. Selain media
sosial, televisi dan berita dalam jaringan (daring) menjadi opsi selanjutnya untuk
mendapatkan informasi'.Menurut llyas dan Khodra (2015), dengan banyaknya
informasi menimbulkan masalah kesulitan pencarian informasi penting karena
tertutup oleh informasi yang tidak dibutuhkan (information overload). Untuk
mendapatkan informasi utama, diperlukan sistem yang mampu mengekstraksi
informasi. Salah satu kegiatan dari Ekstraksi Informasi adalah Named Entity
Recognition (NER).

NER bertujuan untuk memudahkan mencari informasi dengan cara
pemberian nama entitas pada setiap kata dalam sebuah teks (Setiyoaji dkk., 2017).

NER juga sering digunakan sebagai prapengolahan untuk menyelesaikan

! https://katadata.co.id/ekarina/brand/5fcfc332efab0/transformasi-bisnis-media-di-era-digital-terus-
bergulir
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permasalahan yang lebih kompleks pada bidang pemrosesan bahasa lainnya
seperti question-answering system, machine translation, automatic text
summarization, dan lain sebagainya (Goyaldkk., 2018).

Penelitian NER pada Bahasa Indonesia sudah pernah dilakukan dengan
beberapa pendekatan seperti menggunakan pendekatan berbasis aturan yang
dilakukan Budi dkk., (2005) dan pembelajaran mesin oleh Suryana dan Ipnuwati
(2016). Sistem NER yang dilakukan dengan pendekatan berbasis aturan
mendapatkan hasil yang baik namun terbatas hanya pada domain tertentu.
Sedangkan pada sistem modern sekarang banyak dilakukan dengan pendekatan
berbasis pembelajaran mesin untuk mengatasi kelemahan sistem sebelumnya
(Goyal dkk., 2018).

Metode Support Vector Machines (SVM) merupakan salah satu algoritma
berbasis pembelajaran mesin yang sering digunakan pada berbagai permasalahan
seperti Klasifikasi teks, analisis sentimen dan sebagainya. SVM dikenal dapat
mengatasi permasalahan overfitting ketika fitur yang digunakan sudah banyak
(Ekbal & Bandyopadhyay, 2009).

Permasalahan metode SVM pada NER dalam bahasa Indonesia adalah
kesalahan dalam memberikan label entitas dikarenakan fitur kata dan dataset yang
digunakan saat pelatihan (Saniyah, 2019). Hal ini dapat diatasi dengan
pembobotan kata seperti Term Frequency — Inverse Document Frequency (TF-
IDF) dan dengan POS Tag (Goyal dkk., 2018).

TF-IDF merupakan teknik yang digunakan untuk memberikan bobot pada

sebuah kata apakah termasuk kata yang penting dalam sebuah dokumen atau teks



(Putong, 2020). Sedangkan POS Tag digunakan untuk mengetahui apakah kata
merupakan kelas kata seperti kata benda, kata kerja, kata sifat atau kata
keterangan (Dinakaramani dkk., 2014).

Pada penelitian NER untuk bahasa Inggris oleh Sravani (2018)
menggunakan word embedding sebagai fitur utama, yaitu Word2vec, Glove dan
TF-IDF. Metode Klasifikasi yang digunakan pada penelitian tersebut antara lain
Support Vector Machine (SVM), Random Forest, Logistic Regression, Gaussian
Naive Bayes, K-Nearest Neighbor (KNN) dan Adaboost. Penelitian tersebut
menunjukkan TF-IDF adalah model word embedding dengan akurasi terbaik pada
kasus tersebut yaitu 84,33% yang diperoleh dengan menggunakan metode TF-IDF
dan algoritma SVM.

Berdasarkan uraian di atas pada penelitian ini akan menerapkan metode
pembobotan TF-IDF dan algoritma SVM untuk Named Entity Recognition pada

teks bahasa Indonesia.

1.3 Rumusan Masalah

Rumusan masalah dalam penelitian ini adalah bagaimana kinerja metode
pembobotan TF-IDF dan algoritma Support Vector Machines untuk named entity
recognition pada bahasa Indonesia. Beberapa pertanyaan yang akan dijawab pada

usuluan penelitian ini, yaitu:

1. Bagaimana menerapkan metode pembobotan TF-IDF dan algoritma

Support Vector Machines untuk Named Entity Recognition?



2. Bagaimana mengembangkan perangkat lunak Named Entity Recognition
untuk melakukan ekstraksi informasi pada teks Bahasa Indonesia?

3. Bagaimana tingkat akurasi metode pembobotan TF-IDF dan algoritma
Support Vector Machines untuk Named Entity Recognition pada teks

bahasa Indonesia?

1.4 Tujuan Penelitian
Berdasarkan rumusan masalah penelitian di atas maka tujuan penelitian ini,
yaitu :

1. Menerapkan Metode pembobotan Term Frequency — Inverse Document
Frequency dan Support Vector Machines untuk Named Entity
Recognition.

2. Membuat perangkat lunak Named Entity Recognition pada Bahasa
Indonesia menggunakan metode pembobotan Term Frequency -Inverse
Document Frequency dan Support Vector Machines.

3. Mengetahui tingkat akurasi Named Entity Recognition pada Bahasa
Indonesia menggunakan metode pembobotan Term Frequency —Inverse

Document Frequency dan Support Vector Machines.

1.5 Manfaat Penelitian
Adapun manfaat yang di harapkan dari penelitian yang diusulkan ini adalah

sebagai berikut :

1. Dapat digunakan sebagai referensi untuk penelitian lain di bidang

Pemrosesan Bahasa Alami (PBA) khususnya Named Entity Recognition.



2.

3.

1.6

diberi

1.

2.

1.7

akhir

Dapat digunakan sebagai prapengolahan pada penelitian PBA lainnya.

Dapat digunakan untuk mengetahui entitas kata pada teks.

Batasan Masalah

Untuk membatasi penelitian agar tidak menyimpang dari pembahasan, maka
kan sejumlah batasan masalah penelitian, meliputi :

Data yang digunakan berbentuk teks berita berbahasa Indonesia.

Tipe data yang digunakan sebagai masukan sistem adalah tipe data txt.
Entitas yang digunakan adalah nama orang (PER), nama organisasi (ORG),

nama lokasi (LOC), keterangan waktu (TIME) dan entitas lainnya (OTH).

Sistematika Penulisan
Sistematika penulisan penelitian ini berdasarkan standar penulisan tugas

Fakultas Ilmu Komputer Universitas Sriwijaya, antara lain:

BAB I. PENDAHULUAN
Dalam bab ini dijelaskan tentang latar belakang, rumusan masalah,
tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah serta sistematika

penulisan.

BAB Il. KAJIAN LITERATUR

Dalam bab membahas landasan teori yang dipakai pada penelitian ini,
meliputi  penelitian  terkait, definisi Named Entity Recognition,
Prapengolahan, Part of Speech Tagging (POS-Tag), TF-IDF, Algoritma

Support Verctor Machines, Confusion Matrix dan Rational Unified Process.



1.8

BAB Il1l. METODOLOGI PENELITIAN

Dalam bab ini dijelaskan tahap-tahap yang akan dilakukan pada
penelitian ini. Setiap tahapan penelitian digambarkan secara detail
berdasarkan suatu kerangka kerja.
BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK

Pada bab ini akan dibahas mengenai tahapan-tahapan dalam
mengembangkan perangkat lunak pada penelitian ini.
BAB V. HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN

Dalam bab ini membahas mengenai hasil penelitian yang telah
dilakukan berdasarkan usulan penelitian. Analisis hasil penelitian ini
dijadikan sebagai acuan dalam memberikan kesimpulan pada penelitian ini.
BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN

Bab ini mengandung kesimpulan dan saran hasil penelitian ini.
Kesimpulan dan saran yang diberikan mengacu pada bab-bab sebelumnya.
Kesimpulan

Dalam penelitian ini memfokuskan untuk menerapkan metode pembobotan

kata terhadap Named Entity Recognition untuk mendapatkan informasi pada teks

berita berbahasa Indonesia menggunakan algoritma Support Vector Machines.

Metode pembobotan yang digunakan vyaitu Term Frequency - Inverse

Document Frequency (TF-IDF).
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