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ABSTRACT 

 The problem with Author Name Disambiguation is to determine whether the 

same name in the bibliographic archive is the same author or not. Currently, author 

identification on DBLP is triggered by an author request who finds his publication 

mixed with other people's writing. Name ambiguity leads to incorrect identification 

and attribution of credit to authors. Despite many studies in the last decade, the 

problem of ambiguity of the author's name is still largely unsolved. In this paper, 

the Capsule Networks (CapsNets) method is proposed to resolve the ambiguity of 

the author's name. The proposed method gets the best accuracy on four Name 

Disambiguation problems including homonyms, synonyms, homonyms- synonyms, 

and non-homonyms- synonyms, namely an average of 99% on training and testing 

data. Likewise, the overall data tested has an accuracy of 99.83% with a low error 

value. In addition, CapsNets were tested with Performance Measurements 

including Sensitivity, Precision, and F1-Score. CapsNets can identify authors in 

DBLP bibliographic data by using a number of attributes such as author name, co-

author, venue, title, and year. 

 

 

Keywords: Author Name Disambiguation, Author identification, Capsule 

Networks, DBLP, Homonyms, Performance Measurements, Synonyms  
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ABSTRAK 

 Permasalahan Author Name Disambiguation adalah menentukan nama 

yang sama pada arsip bibliografi merupakan penulis yang sama atau tidak. Saat ini, 

identifikasi penulis pada DBLP dipicu oleh permintaan penulis yang menemukan 

terbitannya bercampur dengan tulisan orang lain. Ambiguitas nama menyebabkan 

kesalahan identifikasi dan atribusi kredit kepada penulis. Meskipun banyak 

penelitian dalam dekade terakhir, masalah ambiguitas nama penulis sebagian besar 

masih belum terpecahkan. Dalam makalah ini, metode Capsule Networks 

(CapsNets) diusulkan untuk menyelesaikan ambiguitas nama penulis. Metode yang 

diusulkan mendapatkan akurasi terbaik pada empat masalah Name Disambiguation 

diantaranya pada homonim, sinonim, homonim-sinonim, dan non-homonim-

sinonim yaitu rata-rata 99% pada data training dan testing. Begitupun dengan 

keseluruhan data yang diuji mendapatkan akurasi 99.83% dengan nilai error yang 

rendah. Selain itu, CapsNets diuji dengan Performance Measurements diantaranya 

Sensitivity, Precision, dan F1-Score. CapsNets dapat mengidentifikasi author pada 

data bibliografi DBLP dengan menggunakan sejumlah atribut seperti author name, 

co-author, venue, title, dan year. 

  

Kata Kunci : Author Name Disambiguation, Capsule Networks, DBLP, Homonim, 

Identifikasi penulis, Performance Measurements, Sinonim. 
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BAB I 

PENDAHULUAN 

1.1. Latar Belakang 

Perpustakaan digital ilmiah (Digital Library), seperti DBLP, CitiSeer, 

PubMed dan BDBComp menyediakan fitur dan layanan yang memfasilitasi 

penelitian dan penemuan literatur ilmiah [1]. Menurut Dongwon Lee dkk [2], yang 

menjadi tantangan Digital Library untuk memiliki konten berkualitas tinggi 

umumnya adalah masalah ambiguitas pada nama penulis. Tantangan utama pada 

masalah tersebut adalah menentukan dua nama yang sama atau identik pada catatan 

arsip bibiliografi dengan mengacu pada penulis yang sama atau tidak. Kondisi 

tersebut dipersulit oleh dua karakteristik nama penulis, yaitu penulis yang berbeda 

memiliki dan menerbitkan nama yang sama pada catatan kepengarangan sehingga 

nama penulis persis sama, tetapi entitas penulis berbeda. Demikian juga, seorang 

penulis terkadang menggunakan nama yang berbeda seperti menyingkat nama 

depan atau tengah sehingga menghasilkan catatan kepengarangan dengan nama 

penulis yang berbeda, tetapi merujuk kepada entitas penulis yang sama. Pendekatan 

awal untuk menyelesaikan permasalahan ini sebagian besar mencakup 

disambiguasi secara manual. Namun, pertumbuhan jumlah peneliti yang semakin 

meningkat pesat pada perpustakaan digital membuat metode disambiguasi secara 

manual menjadi tidak praktis [3]. Oleh karena itu, beragam metode terbaru telah 

diusulkan untuk mengidentifikasi penulis secara otomatis [4].  

Secara umum, solusi yang telah dilakukan untuk mengatasi masalah 

tersebut dapat dibagi menjadi dua pendekatan yaitu author grouping dan author 

assignment. Metode author grouping menerapkan fungsi kesamaan (similarity 

function) terhadap atribut-atribut referensi penulis untuk memutuskan apakah 

kumpulan referensi tersebut merujuk terhadap entitas penulis yang sama atau tidak. 

Fungsi kesamaan dapat dikelompokkan (clustering) menggunakan teknik 

supervised machine learning [5]-[6], atau dilakukan representasi korelasi antara 
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penulis dan rekan penulis dalam bentuk grafik [7]-[8]. Secara umum tidak semua 

fungsi yang digunakan dalam metode ini bersifat transitif dan biasanya 

membutuhkan banyak sample dan fitur memadai agar berfungsi dengan baik, yang 

biasanya sangat mahal untuk didapatkan. Selain berdasarkan teknik tersebut, 

terdapat pendekatan yang juga memberikan hasil terbaik dalam melakukan 

identifikasi author yaitu teknik author assignment. 

Metode author assigment secara langsung menetapkan setiap referensi ke 

penulis tertentu dengan membangun model yang mewakili penulis (misalnya, 

kemungkinan seorang penulis menerbitkan artikel dengan (rekan) penulis lain, di 

tempat tertentu dan menggunakan daftar istilah tertentu di judul publikasi) 

menggunakan teknik supervised machine learning [9][10]. Metode ini sangat 

efektif ketika dihadapkan pada sejumlah besar contoh kutipan untuk setiap penulis. 

Penelitian Han dkk [9] mengusulkan dua model klasifikasi supervised yaitu naïve 

Bayes (NB) dan Support Vector Machine (SVM) dengan sekumpulan atribut seperti 

co-author names, judul dan venue publikasi untuk mengidentifikasi author pada 

data DBLP. Hasil penelitian menunjukan bahwa hasil berdasarkan model SVM 

lebih akurat yaitu 95.6% sedangkan NB mendapatkan akurasi yaitu 91.3%. 

Meskipun hasil yang didapatkan cukup baik, tetapi model tersebut masih belum 

mampu menghasilkan performa maksimal dalam klasifikasi multiclass[11]. 

Sehingga pada penelitian ini penulis mengusulkan model klasifikasi deep learning 

yaitu Capsule Neural Networks (CapsNets) [8]-[13] yang telah menunjukan 

performa yang efektif dalam penanganan kasus multiclass classification [14].  

Capsules dengan transformasi matriks memungkinkan jaringan 

mempelajari hubungan tiap fitur secara keseluruhan, meningkatkan keragaman 

fitur, dan menangkap fitur pluralistik kalimat lokal yang dapat mengekspresikan 

fitur teks secara lebih komprehensif [15]. Penelitian ini, secara khusus 

menggunakan database DBLP untuk melakukan identifikasi penulis berdasarkan 

sekumpulan data atribut bibliografi seperti author id, author name, title of paper, 

venue, year, dan author list. Hasil penelitian ini dianalisis melalui Performance 

measurement dengan beberapa indikator seperti Akurasi, Error rate, Presisi, F1-

Score, dan Recall. 
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1.2. Tujuan dan Manfaat 

1.2.1. Tujuan 

Adapun tujuan dari penulisan Tugas Akhir ini, yaitu: 

1. Melakukan identifikasi author pada data bibliografi DBLP dengan 

membangun model klasifikasi Capsule Neural Networks (CapsNets). 

2. Mengevaluasi penerapan model Capsule Neural Networks (CapsNets) 

dalam penyelesaian kasus identifikasi author pada data Bibiliografi DBLP. 

1.2.2. Manfaat 

Adapun manfaat dari penulisan Tugas Akhir ini, yaitu: 

1. Dapat menjadi solusi pemecahan masalah Ambiguitas Author dengan 

mengidentifikasi entitas author pada data bibliografi menggunakan metode 

Capsule Neural Networks. 

2. Dapat menjadi referensi pada penelitian selanjutnya agar dapat 

dikembangkan lebih lanjut untuk menemukan solusi terbaik pemecahan 

masalah Ambiguitas Author. 

1.3. Perumusan dan Batasan Masalah 

1.3.1. Perumusan Masalah 

Berdasarkan latar belakang diatas, rumusan masalah dalam penelitian ini 

adalah bagaimana menerapkan arsitektur Capsule Neural Networks (CapsNets) 

untuk mengklasifikasi ambiguitas author pada data bibliografi DBLP? Untuk dapat 

menyelesaikan masalah ini maka diterapkan metode CapsNets untuk melakukan 

klasifikasi. 
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1.3.2. Batasan Masalah 

Berikut batasan masalah pada Tugas Akhir ini, yaitu : 

1. Penelitian dilakukan dengan mencakup pada permasalahan Author Name 

Disambiguation (AND). 

2. Penelitian ini mencakup program simulasi pada jupyter notebook dengan 

bahasa pemrograman python tanpa masuk kedalam pengaplikasian model 

kedalam sistem nyata. 

3. Dataset yang digunakan pada penelitian ini berupa dataset bibliografi DBLP 

[16] yang telah melalui proses pembersihan data (Cleaning Process) tanpa 

dilakukan perbandingan dengan data bibliografi sejenis. 

4. Keluaran yang dihasilkan dalam penelitian identifikasi author ini berupa 

hasil pengukuran nilai akurasi, presisi, f1-score, specificity, recall, dan nilai 

error. 

1.4. Metodologi Penelitian 

Penelitian ini menerapkan sejumlah metode diantaranya: 

1.4.1. Metode Studi Pustaka dan Literatur 

Pada metode ini, penulis melakukan pendalaman materi dengan mencari 

sejumlah referensi terkait kasus yang diangkat khususnya masalah Auhtor Name 

Disambiguation, melakukan analisis terhadap paper terkait dan juga semua teori-

teori yang berhubungan dengan masalah dan metode yang diangkat yang bersumber 

dari buku, e-journal, dan laporan tugas akhir. 

1.4.2. Metode Konsultasi 

Pada metode ini, penulis melakukan konsultasi dengan dosen pembimbing 

dan beberapa pihak yang memiliki pengetahuan dan riset dibidang ambiguitas 

author. Konsultasi dilakukan untuk mengetahui lebih dalam mengenai riset 

tersebut, masalah yang belum terpecahkan pada riset sebelumnya dan konsultasi 
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mengenai algoritma dan model yang perlu untuk diuji dalam penyelesaian kasus 

ambiguitas auhor. 

1.4.3. Metode Pembuatan Model 

Pada metode ini, Penulis melakukan pengujian model dengan membangun 

arsitektur model deep learning untuk klasifikasi author, kemudian 

membandingkannya dengan model klasifikasi lain. 

1.4.4. Metode Pengujian dan Validasi 

 Pada metode ini, Penulis melakukan pengujian dan validasi terhadap model 

yang diterapkan untuk melihat performa yang dihasilkan agar dapat dilakukan 

perbaikan pada arsitektur yang dibangun. 

1.4.5. Metode Analisa Hasil 

 Pada metode ini, penulis melakukan analisa terhadap hasil yang diperoleh 

dari klasifikasi terhadap model yang dibangun untuk mengetahui model yang 

dibangun sesuai dengan tujuan penelitian. 

1.4.6. Metode Penarikan Kesimpulan dan Saran 

 Pada metode ini, Penulis mengambil kesimpulan berdasarkan hasil 

penelitian, yang kemudian dapat digunakan sebagai referensi untuk penelitian 

selanjutnya. 

 

1.5. Sistematika Penulisan 

Untuk mempermudah dalam penyusunan Tugas akhir ini, maka dibuat 

sistematika penulisan sehingga isi dari setiap Bab lebih jelas. Adapun sistematika 

penulisan pada penelitian ini yaitu sebagai berikut: 
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