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 ABSTRACT  

 In research using data in the form of text, a problem theme can be drawn 

called Author Name Disambiguation (AND). The theme can include a case of 

synonymy and polysemy that occurs when classifying authors in bibliographic data. 

This research will then use Deep Neural Network (DNN) as a classifier used to 

classify authors. Before the classification process is carried out, the data must enter 

the pre-processing stage. For feature extraction, the level of similarity will be 

calculated after combining data using cosine similarity for the author name, author 

list, and venue attributes as well as absolute reduction for the year attribute. 

Specifically for the title attribute, the knowledge-based text similarity method will 

be used to calculate the level of similarity which is carried out using two 

approaches and wordnet as the ontology. Furthermore, the results will be evaluated 

using performance measurement as a reference for its success. Accuracy obtained 

reached 99% for both knowledge-based text similarity approaches, namely path 

and wu palmer. 

Keywords : Author Name Disambiguation, Synonymy, Polysemy, Bibliographic 

Data, Deep Neural Network (DNN), Knowledge-Based Text 

Similarity, Cosine Similarity. 
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ABSTRAK 

 Dalam penelitian dengan menggunakan data yang berbentuk teks dapat 

ditarik sebuah tema permasalahan yang disebut dengan Author Name 

Disambiguation (AND). Tema tersebut dapat mencakup sebuah kasus yaitu 

sinonim dan polisemi yang terjadi ketika mengklasifikasi penulis yang ada pada 

data bibliografi. Penelitian ini kemudian akan menggunakan Deep Neural Network 

(DNN) sebagai classifier yang digunakan untuk mengklasifikasi penulis. Sebelum 

dilakukan proses klasifikasi, data harus masuk ke dalam tahap pra-pemrosesan. 

Untuk ekstraksi fitur akan dilakukan perhitungan tingkat kesamaan setelah 

dilakukan kombinasi data dengan menggunakan cosine similarity untuk atribut 

author name, author list, dan venue serta pengurangan absolute untuk atribut year. 

Terkhusus atribut title akan digunakan metode knowledge-based text similarity 

untuk menghitung tingkat kesamaannya dimana dilakukan dengan dua pendekatan 

serta wordnet sebagai ontologinya. Selanjutnya hasil akan dievaluasi dengan 

menggunakan performance measurement sebagai acuannya keberhasilannya. 

Akurasi yang diperoleh mencapai 99% untuk kedua pendekatan knowledge-based 

text similarity yaitu path dan wu palmer. 

Kata Kunci : Author Name Disambiguation, Sinonim, Polisemi, Data Bibliografi, 

Deep Neural Network (DNN), Knowledge-Based Text Similarity, 

Cosine Similarity. 
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BAB I 

PENDAHULUAN 

1.1. Latar Belakang 

 Seorang penulis yang telah melakukan penelitian dan mempublishnya ke 

dalam bibliografi database memiliki data ejaan nama yang beragam. Beberapa 

contoh bibiliografi online akan berkurang kualitas informasinya jika terjadi suatu 

kasus berupa keambiguitas pada nama. Maksud dari ambiguitas disini adalah 

penulis bisa saja konsisten dengan menuliskan namanya selalu serupa pada setiap 

penelitian yang telah dibuat. Bisa juga mereka memperkenalkan diri dengan urutan 

karakter nama dengan banyak cara. Kasus tersebut akan menjadi masalah serius 

karena akan mengurangi efisiensi dalam pengambilan informasi pada tempat 

publikasi online. Sehingga telah banyak dilakukan penelitian mengenai masalah 

ini[1]–[3] dengan berbagai macam pendekatan dan salah satunya dengan 

menggunakan supervised machine learning[4].  

 Nama penulis merupakan data teks sehingga dalam pengolahannya dapat 

masuk kedalam kategori Word Sense Disambiguation (WSD) terlebih jika terjadi 

kebingungan dalam menganalisis nama[5]. Cabang dari WSD itu sendiri adalah 

permasalahan Author Name Disambiguation (AND). Salah satu kasus yang dapat 

diatasi adalah ketaksaan nama. Misal ada dua nama yaitu “Ridwan Hakim” dan 

“Ridwan Hanan”. Kedua nama itu dapat disingkat menjadi Ridwan H dan menjadi 

tampak serupa sehingga ketika mencari nama tersebut bisa saja bukan orang yang 

dimaksud[6]. Adanya kelengkapan dalam sebuah kepenulisan hasil penelitian dapat 

membantu mengatasi masalah tersebut dengan menggunakan author grouping[4], 

[7].  

Jika ingin meneliti tentang permasalahan kemiripan nama antara dua orang 

tentu dibutuhkan sebuah pendekatan yang dapat mengukur tingkat kemiripan. 

Perbedaan antara dokumen teks dapat terbagi menjadi dua yaitu perbedaan yang 

didasari oleh urutan karakter teks dan perbedaan berdasarkan arti atau relasi antar  
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kata dua teks tersebut. Perbedaan berdasarkan arti kemudian dapat dihitung dengan 

metode semantic similarity[7]. Kedua penulis kemudian dapat disandingkan untuk 

mencari kemiripannya. Dalam dataset yang berbentuk dataframe, penulis dapat 

dikombinasi baris per barisnya. Setelah itu fitur berupa isi dataset akan terbentuk 

berdasarkan nilai dari tingkat kemiripannya[8]. 

DNN, adalah salah satu metode supervised learning dengan bentuk jaringan 

neural yang memiliki banyak lapisan. DNN relative stabil digunakan untuk data 

training yang cukup representatif.[9] Beberapa penelitian mengenai image 

classification[10] dan pengenalan suara[11] telah menggunakan DNN sebagai 

classifier dan memperoleh hasil yang bagus. Untuk di bidang disambiguasi nama 

juga telah dilakukan dengan menggunakan metode DNN[9]. Untuk itu, penelitian 

ini akan mengaplikasikan struktur DNN untuk menghasilkan akurasi serta performa 

dalam proses klasifikasi dengan menggunakan pendekatan author grouping. Perlu 

digaris bawahi di sini ialah fitur “judul penelitian” akan dicari kesamaannya dengan 

menggunakan pengukuran kesamaan berbasis pengetahuan. Hal ini dikarenakan 

“judul penelitian” termasuk dalam kategori short text[12] dimana memiliki kata 

atau kalimat yang memiliki makna secara semantik.  

1.2. Tujuan dan Manfaat 

1.2.1. Tujuan 

Dalam penelitian ini terdapat beberapa tujuan penulisan Tugas Akhir, yaitu: 

1. Menggunakan pengukuran kesamaan berbasis pengetahuan terhadap atribut 

judul penelitian untuk meningkatkan akurasi. 

2. Menggunakan Classifier DNN untuk mengatasi permasalahan mengenai 

kesesuaian penulis. 

1.2.2. Manfaat 

Dalam Penyusunan tugas akhir, diharapkan mampu memberi manfaat 

berupa: 
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1. Dapat mengaplikasikan pendekatan fungsi kesamaan berbasis pengetahuan 

dan metode supervised learning sebagai cara untuk mengatasi perkara 

kesesuaian penulis. 

2. Dapat menjadi bahan refrensi untuk terkait permasalahan AND terkhusus 

untuk kasus kesesuaian penulis. 

1.3. Perumusan dan Batasan Masalah 

1.3.1. Perumusan Masalah 

 Bagaimana cara meningkatkan akurasi terhadap dataset dengan 

menggunakan pengukuran kesamaan Knowledge-Based Text Similarity untuk 

diterapkan pada kasus kesesuaian penulis? 

1.3.2. Batasan Masalah 

1. Tema yang diambil dalam penelitian adalah Author Name Disambiguation. 

2. Penelitian diproses dengan menggunakan bahasa pemrograman python. 

3. Mengambil dataset yang telah bersih dan digunakan oleh peneliti lain[13]. 

4. Menggunakan performance measurement sebagai takaran keberhasilan 

penelitian. 

1.4. Metodologi Penelitian 

Untuk menyelesaikan Tugas Akhir diterapkan beberapa metode seperti: 

1.4.1. Metode Studi Pustaka dan Literatur 

Metode ini dilakukan dengan melakukan pencarian berbagai macam 

refrensi atau sumber baik dari internet atau buku guna menunjang keberhasilan 

penelitian. Sumber yang dicari berpusat pada tema penelitian yang diusung yaitu 

AND dengan menggunakan metode DNN dan Knowledge-based Text Similarity. 
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1.4.2. Metode Konsultasi 

Metode ini dilakukan dengan melakukan konsultasi, wawancara, atau 

bertanya kepada orang yang ahli perihal permasalahan yang akan diteliti.  

1.4.3. Metode Pembuatan Model 

 Penggunaan bahasa pemrograman diterapkan dalam penelitian ini dan 

bertujuan untuk membangun sebuah model yang nantinya dapat diaplikasikan. 

1.4.4. Metode Pengujian dan Validasi 

Metode ini ditujukan terhadap hasil penelitian yang telah divalidasi 

sehingga kedepannya dapat menjadi bahan refrensi dan membuat penelitian lebih 

baik lagi. 

1.4.5. Metode Hasil dan Analisa 

Metode ini ditujukan terhadap hasil penelitian yang telah dinilai dan dianalis 

sehingga dapat dijadikan ukuran keberhasilan untuk penelitian selanjutnya. 

1.4.6. Metode Penarikan Kesimpulan dan Saran 

Penarikan kesimpulan dan saran akan dilakukan pada metode ini sehingga 

dapat menjadi acuan atau sumber refrensi untuk penelitan lebih lanjut. 

1.5. Sistematika Penulisan 

Dalam penelitian ini, dibutuhkan sebuah sistematika penulisan dari setiap 

Bab agar dapat mempermudah menyusun Tugas Akhir yang kemudian dapat dilihat 

sistematika tersebut sebagai berikut ini: 

BAB I – PENDAHULUAN 

Pada bab pertama akan menunjukkan pemaparan yang sistematis mengenai 

latar belakang, tujuan penelitian, rumusan masalah, dan sistematika penulisan. 
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BAB II – TINJAUAN PUSTAKA 

Bab kedua berisi penjelasan mengenai Konsep, Dasar Teori, dan Prinsip 

Dasar yang diperlukan untuk menyelesaikan permasalahan dalam penelitian. 

BAB III – METODOLOGI 

Pada bab ketiga akan dijelaskan mengenai proses dan tahapan metodologi 

yang akan dilakukan dalam penelitian. Metodologi yang digunakan akan dibahas 

secara rinci tentang teknik, metode, dan alur proses yang dilakukan dalam 

penelitian. 

BAB IV – HASIL DAN PEMBAHASAN  

Pada bab ke empat akan terdapat penjelasan mengenai pembahasan hasil, 

hasil pengujian, analisis, kelebihan dan kekurang dari penelitian yang telah 

dilaksanakan.  

BAB V – KESIMPULAN DAN SARAN  

Pada bab kelima akan terdapat kesimpulan yang ditarik berdasarkan hasil 

penelitian serta saran yang dapat membangun mengenai tugas akhir bertemakan  

AND. 
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