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Abstract 

Author Name Disambiguation (AND) is a problem that occurs when a set 

of publications contains ambiguous names of authors, i.e. the same author may 

appear with different names (synonyms) in other published papers, or authors  who 

may be different who may have the same name (homonym). In the final project, we 

will design a model with a Deep Neural Network (DNN). The dataset used in this 

final project uses primary data sourced from the Scopus website. This research 

focuses on integrating data from Indonesian authors. Parameters accuracy, 

sensitivity, and precision are standard benchmarks to determine the performance 

of the methods used to solve AND problems. The best DNN classification model 

achieves Accuracy 99.9936%, Sensitivity 93.1433%, Precision 94.3733%. Then for 

the highest performance measurement, the Non Synonym-Homonym case has 

99.9967% Accuracy, 96.7388% Sensitivity, and 97.5102% Precision. 

Keywords : Author Name Disambiguation, Synonym, Homonym, Bibliographic 

Data, Deep Neural Network. 
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Abstrak 

Author Name Disambiguation (AND) adalah masalah yang terjadi ketika 

satu set publikasi berisi nama-nama authors (penulis) yang ambigu, yaitu author 

(penulis) yang sama mungkin saja muncul dengan nama yang berbeda (sinonim) 

dalam paper lain yang dipublikasinya, atau author (penulis) yang mungkin berbeda 

yang mungkin memiliki nama yang sama (homonim). Dalam tugas akhir akan 

merancang model dengan classifier Deep Neural Network (DNN). Dataset yang 

digunakan pada tugas akhir ini menggunakan data primer yang bersumber dari 

website scopus. Penelitian yang dilakukan berfokus pada pengintegrasian data 

author Indonesia. Parameter accuracy, sensitivity dan precision merupakan standar 

tolak ukur untuk mengetahui performa dari metode yang digunakan untuk 

mengatasi permasalahan AND. Model klasifikasi DNN terbaik mencapai Akurasi 

99.9936%, Sensitivitas 93.1433%, Presisi 94.3733%. Kemudian untuk pengukuran 

kinerja tertinggi, kasus Non Synonym-Homonym memiliki Accuracy 99,9967%, 

Sensitivity 96,7388%, dan Precision 97,5102%. 

Kata Kunci : Author Name Disambiguation, Synonym, Homonym, Bibliographic 

Data, Deep Neural Network.
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BAB I 

PENDAHULUAN 

1.1. Latar Belakang 

Author Name Disambiguation adalah masalah yang terjadi ketika satu set 

publikasi berisi nama-nama authors (penulis) yang ambigu, yaitu author (penulis) 

yang sama mungkin saja muncul dengan nama yang berbeda (sinonim) dalam paper 

lain yang dipublikasi nya, atau author (penulis) yang berbeda tetapi memiliki nama 

yang sama (homonim) [1]. 

Tabel 1.  

Contoh paper berisi nama ambigu 1 

 

Tabel 1 menunjukkan contoh tentang ambiguitas author Indonesia dalam 3 

publikasi yang berbeda. Nama author pada paper 1 dan paper 3 adalah contoh 

sinonim. Kedua paper tersebut merujuk pada ‘Rahayu S’ dari Indonesian Institut of 

Paper 

No.1

High corolla color variation of Hoya coronaria Blume in Belitung 

Island: Potential use and conservation. IOP Conference Series: 

Earth and Environmental Science.                                                           

Authors: Rahayu S., Fakhurrozi Y.                                                                  

Research Center for Plant Conservation and Botanic Gardens-

Bogor Botanic Gardens, Indonesian Institut of Sciences (LIPI), Jl. 

Ir. H. Juanda 13, Bogor, 16122, Indonesia

Mrs. Rahayu worked at 

Research Center for Plant 

Conservation and Botanic 

Gardens-Bogor Botanic 

Gardens, Indonesian Institut 

of Sciences (LIPI), Jl. Ir. H. 

Juanda 13, Bogor, 16122, 

Paper 

No.2

The effect of socioscientific issues embedded in explanation-

driven inquiry (EDI) learning model on high school students' 

conceptual understanding of reaction rate. AIP Conference 

Proceedings.                                                                                          

Authors: Wahyuni E.S., Rahayu S., Yahmin.                                

Department of Chemistry, Faculty of Mathematics and Natural 

Sciences, Universitas Negeri Malang, Jl Semarang 5, Malang, 

East Java, 65145, Indonesia

Mrs. Rahayu worked at 

Department of Chemistry, 

Faculty of Mathematics and 

Natural Sciences, 

Universitas Negeri Malang, 

Jl Semarang 5, Malang, East 

Java, 65145, Indonesia

Paper 

No.3

Characterization, identification, and analysis of bioactive 

compound of endophytic bacteria from hoya multiflora blume. 

Biodiversitas.                                                                                                                   

Authors: Alvionita D.N., Rahayu S.R.I., Mubarik N.R.                                  

Research Center for Plant Conservation Botanic Gardens, 

Indonesian Institute of Sciences, Jl. Ir. Juanda 13, Bogor, 

16122, Indonesia

Mrs. Rahayu worked at 

Research Center for Plant 

Conservation and Botanic 

Gardens-Bogor Botanic 

Gardens, Indonesian Institut 

of Sciences (LIPI), Jl. Ir. H. 

Juanda 13, Bogor, 16122, 
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Sciences (LIPI). Sedangkan nama author pada paper 1 dan paper 2 merupakan 

contoh homonim dimana ‘Rahayu S’ pada paper 1 mengacu pada ‘Rahayu S’ dari 

Mrs. Rahayu worked at Indonesian Institut of Sciences (LIPI) dan ‘Rahayu S’ pada 

paper 2 mengacu pada ‘Rahayu S’ dari Universitas Negeri Malang. 

Ambiguitas nama dalam konteks ini adalah masalah yang sangat kritis yang  

menarik banyak perhatian riset perpustakaan digital. Terutama, author dengan 

nama Indonesia adalah kasus yang ambigu menjadi salah satu tantangan untuk 

masalah ini. Oleh karena itu, fokus utama terletak pada disambiguasi Author 

Indonesia untuk mengintegrasikan data bibliografi. 

Author Name Disambiguation (AND) berkait dengan pengelompokan 

authors (penulis) dengan nama yang sama ke dalam individu yang berbeda. Untuk 

mengatasi hal tersebut, sudah banyak penelitian yang telah menggunakan fitur 

disambiguation seperti nama co-authorsnya, judul paper atau publikasi, topik 

artikel, email/affiliasi, dll. Diantaranya, co-authorship adalah fitur yang paling 

berpengaruh, karena hubungan terdekat dengan co-authorship dapat membedakan 

identitas authors lebih jelas daripada fitur yang lainnya [2]. Author Name 

Disambiguation (AND) adalah tugas yang menantang bagi para sarjana yang 

menambang informasi bibliografi untuk pengetahuan ilmiah. Pendekatan 

konstruktif untuk menyelesaikan ambiguitas nama adalah dengan menggunakan 

algoritma komputer untuk mengidentifikasi nama penulis. Beberapa metode 

disambiguasi berbasis algoritma telah dikembangkan oleh data scientist [3]. 

Masalah ambiguitas nama penulis terkait erat dengan bidang penelitian lain 

seperti disambiguasi entitas [4]–[9], name disambiguation [1], [10], [11], varian 

nama [12], nama alias [13], dan arsitektur nama global [14]. Umumnya, ambiguitas 

nama penulis dapat diselesaikan menggunakan atribut yang berbeda seperti Title, 

affiliation, co-authors, keywords, abstract, venue dan tahun publikasi [10], [15]–

[17]. 
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1.2. Tujuan dan Manfaat 

1.2.1. Tujuan 

Tujuan dari penulisan Tugas Akhir ini, yaitu : 

1. Dapat menyelesaikan permasalahan dalam Author Name Disambiguation 

(AND) menggunakan klasifikasi Deep Neural Network (DNN). 

2. Mendapatkan model terbaik untuk penyelesaian permasalahan dalam 

Author Name Disambiguations (AND). 

1.2.2. Manfaat 

Manfaat yang didapatkan dari penulisan Tugas Akhir ini, yaitu : 

1. Membantu menyelesaikan permasalahan dalam Author Name 

Disambiguations (AND) menggunakan Classifier Deep Neural Network 

(DNN). 

2. Hasil dari tugas akhir ini dapat digunakan untuk referensi apabila ditemui 

masalah Author Name Disambiguations (AND). 

1.3. Perumusan dan Batasan Masalah 

1.3.1. Perumusan Masalah 

Menentukan model dan metode terbaik untuk penyelesaian masalah Author 

Name Disambiguations (AND) pada data publikasi Indonesia menggunakan 

Classifier Deep Neural Network (DNN) untuk menghasilkan model terbaik. 

  



4 
 

 

1.3.2. Batasan Masalah 

Berikut merupakan batasan masalah yang terdapat pada Tugas Akhir ini : 

1. Penelitian ini termasuk kedalam masalah Author Name Disambiguation 

(AND). 

2. Dataset yang digunakan pada penelitian ini merupakan dataset primer 

bersumber dari scopus. 

3. Python merupakan bahasa pemrograman yang digunakan dalam penelitian 

ini. 

4. Hasil pengukuran pada penelitian ini berdasarkan nilai Specificity, 

Sensitivity, Accuracy, Precision,, Error Rate, dan F1-Score sebagai tolak 

ukur performa terhadap kecocokan dari authors dengan label. 

1.4. Metodologi Penelitian 

Metodologi yang digunakan pada tugas akhir adalah : 

1.4.1. Metode Literatur dan Studi Pustaka 

Metode pengumpulan referensi yaitu dengan membuat literatur review yang 

terdapat pada internet dan beberapa sumber lainnya yang dapat dipertanggung 

jawabkan sumbernya yang berhubungan dengan tema Author Name 

Disambiguation (AND) yang dikerjakan penulis. 

1.4.2. Metode Konsultasi 

Penulis melakukan konsultasi ke orang-orang yang mampu atau memiliki 

pengetahuan yang baik dalam penulis dalam Tugas Akhir tentang masalah Author 

Name Disambiguation (AND) dengan menggunakan Classifier Deep Neurall 

Network (DNN). 
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1.4.3. Metode Penentuan Model 

Metode merupakan metode dimana modelakan ditentukan dan dirancang 

menggunakan program python berdasarkan tema Tugas Akhir yang dikerjakan. 

1.4.4. Metode Pengujian dan Validasi 

Melakukan pengujian dan validasi guna melihat batasan kinerja sistem agar 

mendapatkan hasil metode yang terbaik. 

1.4.5. Metode Hasil dan Analisa 

Hasil dan Analisa Tugas Akhir ini akan dianali isa kekurangan dan 

kelebihannya, sehingga kedepannya jika terdapat masalah yang sama seperti yang 

dikerjakan penulis, Tugas Akhir ini dapat menjadi referensi untuk penelitian 

selanjut inya. 

1.4.6. Metode Penarikan Kesimpulan dan Saran 

Berdasarkan Hasil dan Analisa, setelah itu akan ditarik kesimpulan dan 

saran untuk penelitian tentang masalah ini, agar untuk penelitian selanjutnya dapat 

menghasilkan output yang lebih baik lagi. 

1.5. Sistematika Penulisan 

Dalam mempermudah penyusunan Tugas Akhir ini dan juga membuat isi 

dari setiap bab yang ada pada Tugas Akhir ini lebih jelas, maka dibuat sistematika 

penulisan sebagai berikut : 

BAB I – PENDAHULUAN 

BAB I ini berisikan Latar Belakang, Tujuan dan Manfaat,  serta Metodologi 

penelitian yang dilakukan. 

BAB II – TINJAUAN PUSTAKA 
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Tinjauan Pustaka berisikan Dasar Teori dan Konsep Dasar yang dipakai 

serta dibutuhkan dalam memecahkan masalah yang ada pada penelitian ini. 

BAB III – METODOLOGI 

Bab ini membahas secara rinci tentang metode, teknik, serta alur proses 

yang dilakukan. 

BAB IV – HASIL DAN PEMBAHASAN  

Pada BAB akan menjelaskan berupa hasil pengujian metode serta analisis 

dari penelitian dan melakukan pembahasan dari hasil yang telah dididapatkan 

dengan cara menganalisis kekurangan dan kelebihan dari penelitian yang sudah 

dilakukan. 

BAB V – KESIMPULAN DAN SARAN  

Pada bab terakhir ini merupakan kesimpulan berdasarkan hasil penelitian 

serta saran untuk penelitian selanjutnya agar dapat mendapatkan metode yang lebih 

baik khususnya tentang Penelitian yang sudah dikerjakan.
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