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ABSTRACT

Heart disease has modifiable risk factors. Many people have a heart attack without
any prior symptoms. Over the past 50 years, more and more people are getting coronary heart
disease, and some of the main causative factors have been identified. Previously, heart
disease was predicted to be 30% of the causes of death in humans. WHO estimates that in
2005, deaths caused by heart disease in humans. Therefore, a system was created that can
classify human heart disease from symptoms that have similarities. In the field of medicine
this intelligent system can help classify human heart disease. This system uses the Random
Forest method to classify human heart disease using two classes. The Random Forest method
uses a dataset of 303 with a total of 10 parameters. In this study, 2 classes were used, namely
the detected class and the healthy class. The performance of Random Forest gives the greatest
accuracy is 93.00% and the use of trees with a larger number equal to 100 will give the
greatest accuracy value.

Keywords : Classification, Random Forest, Accuracy, Human Heart Disease.
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ABSTRAK

Penyakit Jantung mempunyai faktor risiko yang bisa diubah. Banyak orang terkena
serangan jantung tanpa ada gejala apapun sebelumnya. Selama 50 tahun terakhir, semakin
banyak orang terkena penyakit jantung koroner, dan beberapa faktor penyebab utamanya
telah diketahui. Sebelumnya, sakit pada jantung di prediksi 30 % penyebab kematiannya pada
manusia. Diperkirakan WHO pada tahun 2005, kematian disebabkan oleh penyakit jantung
pada manusia. Oleh karena itu dibuatlah sistem yang dapat mengklasifikasikan penyakit
jantung manusia dari gejala — gejala yang memiliki kemiripan. Pada bidang kedokteran
sistem cerdas ini dapat membantu mengklasifikasikan penyakit jantung manusia. Sistem ini
menggunakan metode Random Forest untuk menklasifikasikan penyakit jantung manusia
menggunakan dua kelas. Metode Random Forest menggunakan dataset sebesar 303 dengan
jumlah parameter sebanyak 10. Pada penelitian ini menggunakan 2 kelas yaitu kelas
terdeteksi, dan sehat. Kinerja Random Forest ini memberikan akurasi terbesar adalah 93.00%
dan penggunaan tree dengan jumlah lebih besar sama dengan 100 akan memberikan nilai
akurasi terbesar.

Kata Kunci : Klasifikasi, Random Forest, Akurasi, Penyakit Jantung Manusia
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BAB 1
PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan

Pada sub-bab ini menjelaskan pokok-pnkok pikiran penulisan skripsi penulis. Adapun
pokok-pokok pikiran dimaksud diantaranya: latar belakang, rumusan masalah, tujuan dan
manfaat penelitian, serta batasan masalah. Bab ini juga menjelaskan tentang gambaran umum

keseluruhan penelitian.

1.2 Latar Belakang Masalah

Data adalah sesuatu yang tidak bisa terlepas dari kehidupan manusia saat ini.
Kebutuhan akan data sangatlah besar, data dapat berfungsi sebagai acuan dalam mengambil
suatu keputusan, menjadi pedoman dalam suatu penelitian, dan juga dapat berfungsi sebagai
dasar untuk melakukan evaluasi. Salah satu aspek kehidupan yang membutuhkan data adalah
pada bidang medis. Data berperan untuk membantu tenaga medis. Hal ini melandasi kebutuhan
ekstrasi atau penggalian data yang besar. Data mining atau machine learning (pembelajaran
mesin) adalah salah satu teknik yang dapat digunakan untuk penggalian data tersebut. Ada
beberapa metode pada data mining atau machine learning (pembelajaran mesin) yaitu
klasifikasi, asosiasi, pengelompokan, dan sebagainya. Dalam penelitian ini penulis
menggunakan metode klasifikasi.

Penyakit Jantung mempunyai faktor risiko yang bisa diubah. Banyak orang terkena
serangan jantung tanpa ada gejala apapun sebelumnya. Selama 50 tahun terakhir, semakin
banyak orang terkena penyakit jantung koroner, dan beberapa faktor penyebab utamanya telah

diketahui. Sebelumnya, sakit pada jantung di prediksi 30 % penyebab kematiannya pada
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manusia. Diperkirakan WHO pada tahun 2005, kematian disebabkan oleh penyakit jantung
pada manusia. Dalam bidang medis, mendeteksi dan memprediksi suatu penyakit sangatlah
penting. Bagi masyarakat yang mempunyai keluhan pada jantung atau penyakit pada jantung.
Metode klasifikasi dapat membantu mengetahui apakah orang terkena penyakit jantung atau
tidak. Tingginya faktor kematian akibat penyakit jantung pada rnanusia dapat dicegah
ataupun ditekan faktor resikonya. Kurangnya pengetahuan bagi masyarakat tentang gejala
penyakit jantung manusia. Kurang akuratnya peralatan yang digunakan jika hanya mengontrol
gula darah dan tekanan darah, dan gaya hidup yang tidak sehat. Penderita penyakit jantung
manusia harus rutin memeriksakan dirinya ke dokter. Akan tetapi apabila terjadi hal yang
mendesak dan penderita penyakit jantung ingin mengetahui apakah mereka sakit ataupun sehat,
agar dapat mengambil tindakan yang lebih lanjut. Inilah yang melandasi penulis melakukan
penelitian tentang klasifikasi penyakit jantung pada manusia. Agar penderita ataupun yang
mempunyai gejala dapat mengetahui penyakit jantung manusia mereka secara dini sebelum
melakukan tindakannya yang lebih lanjut.

Penelitian terkait penyakit jantung pada manusia juga telah dilakukan yang diteliti oleh
(Nurajizah, 2017). Penelitian ini menggunakan metode Support Vector Machine dan metode
Support Vector Machine berbasis Particle Swarm Optimization dalam mendapatkan aturan
klasifikasi (prediksi) penyakit jantung manusia untuk memberikan nilai lebih akurat dari hasil
akurasi. Dilakukanlah pengujian dua model tersebut: Support Vector Machine dan Support
Vector Machine berbasis Particle Swarm Optimization didapatkan hasil menggunakan Support
Vector Machine mendapatkan akurasi 81,85%, sementara pengujian Support Vector Machine
berbasis Particle Swarm Optimization mendapatkan akurasi sebear 88,61% .

Beberapa penelitian telah dilakukan terkait metode klasifikasi juga telah dilakukan.
Salah satunya adalah penelitian oleh (Youqin et al., 2009) yang membandingkan beberapa

metode klasifikasi. Penelitian terkait membandingkan tiga metode Decision Tree, Random
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Forest dan SVM. Hasil penelitian menunjukkan bahwa metode Random Forest mempunyai
akurasi tertinggi sebesar 96.70%.

Penelitian lain juga dilakukan menggunakan metode klasifikasi yang diteliti
(Nidhomuddin & Otok, 2015) yang membandingkan beberapa metode klasifikasi. Pada
penelitian membandingkan dua metode yaitu MARS, Random Forest dan juga Random Forest
MARS. Reaksi pengkajian tersebut menyatakan maka prosedur Random Forest mendapatkan
ketepatan teratas sebanyak 97.80%.

Menurut pengkajian yang menilik terdahulu, pengkajian penulis memakai prosedur
Random Forest selama klasifikasi Penyakit jantung manusia, karena dari hasil pengujian
tersebut metode Random Forest memiliki akurasi klasifikasi yang cukup tinggi. Adapun

kelebihan yang dimiliki Random Forest adalah menghindari terjadinya pemakaian berlebihan.

1.3  Rumusan Masalah
Melihat latar belakang penulis, didapatkan rumusan masalah menyangkut berdasakan
pertanyaan penelitian sebagai berikut :
1. Bagaimana kinerja klasifikasi penyakit jantung pada manusia menggunakan metode
Random Forest?

2. Berapakah tingkat persentase akurasi dari implementasi model tersebut?

14 Tujuan Penelitian
Mengenai tujuan penelitian sebagai berikut :
1. Menguraikan perangkat lunak menggunakan metode perhitungan Random Forest
untuk klasifikasi penyakit jantung pada manusia.
2. Mengukur tingkat akurasi algoritma Random Forest pada data penyakit jantung

manusia.
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1.5

1.6

1.7

Manfaat Penelitian

Manfaat dalam pelaksanaan penelitian ini adalah :

1. Perangkat lunak yang dihasilkan dapat memprediksi penyakit jantung pada
manusia.

2. Dapat menjadi alternative prediksi penyakit jantung pada manusia secara dini bagi

penderita penyakit jantung

Batasan Masalah
Batasan masalah dalam penelitian ini adalah sebagai berikut :
I. Data yang digunakan adalah data yang diperoleh dari website

https://www.kaggle.com/ronitf/heart-disease-uci tahun 2018 penyakit jantung pada

manusia.

Sistematika Penulisan

Penataan penulisan pemberitahuan tugas akhir penulis adalah sebagai berikut :

BAB I. PENDAHULUAN

Sub-bab ini akan menjelaskan gagasan pokok rencana penulisan skripsi.
Adapun gagasan pokok yang dimaksud adalah latar belakang masalah, rumusan

masalah, tujuan dan manfaat penelitian, juga batasan masalah.

BAB II. KAJIAN LITERATUR

Pada bagian ini menjelaskan seluruh akar teori yang digunakan. Bab ini akan
membahas hasil dari penelitian terdahulu yang relevan, menjelaskan tentang metode

Random Forest serta penjelasan lain yang berhubungan dengan penelitian ini.
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1.8

BAB III. METODOLOGI PENELITIAN

Pada bab ini akan menjelaskan tahapan penelitian. Lalu, akan dijelaskan tentang
metode pengembangan perangkat lunak dan perancangan manajemen proyek

penelitian.

BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK

Pada bab ini akan menjelaskan tahap-tahap yang dilakukan pada proses
pengembangan perangkat lunak yang merupakan alat penelitian buat digunakan
memakai tata cara klasifikasi penyakit jantung manusia Random Forest dan memakai

tata cara proses terpadu yang rasional (Rational Unified Process).

BAB V. HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN

Pada bagian hasil pengujian dan analisis hasil pengujian pengembangan

perangkat lunak akan dimunculkan.

BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN

Pada bagian ini berisi tentang semua kesimpulan penelitian penulis dan saran

yang diperlukan menjadi rujukan pengembangan penelitian lain pada bidang serupa.

Kesimpulan

Berdasarkan uraian diatas, Penelitian tentang klasifikasi penyakit jantung pada manusia
menggunakan metode Random Forest akan dijadikan sebagai rencana
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