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BAB |

PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan
Pada bab pendahuluan akan membahas latar belakang masalah, rumusan
masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah, sistematika

penulisan, serta kesimpulan.

1.2  Latar Belakang Masalah

Dengan semakin banyaknya teks tidak terstruktur di internet, diperlukan
sebuah alat yang dapat membantu untuk menemukan topik tersembunyi yang ada
pada sekumpulan teks. Untuk menyelesaikan masalah tersebut, maka para peneliti
telah mengembangkan suatu teknik yang dinamakan pemodelan topik (Alghamdi
& Alfalgi, 2015). Pemodelan topik merupakan bidang penelitian Pemrosesan
Bahasa Alami (PBA) yang digunakan dalam berbagai macam bidang, seperti
medical sciences, software engineering, geography, political science, dan lain-lain.
Dalam pemodelan topik, teks yang digunakan dapat berupa e-mail, jurnal, artikel
berita, dan segala bentuk teks yang tidak terstruktur lainnya.

Dalam pemodelan topik dikenal beberapa metode yang secara umum
digunakan oleh para peneliti, seperti Latent Semantic Analytic (LSA) dan Latent
Dirichlet Allocation (LDA). LSA merupakan metode yang bertujuan membentuk
vektor representasi teks (Alghamdi & Alfalgi, 2015). Sedangkan metode LDA
merupakan algoritma untuk mendeteksi topik melalui pemodelan probabilistik

dalam sekumpulan data (Blei et al., 2003). LDA juga dapat digunakan untuk



meringkas, melakukan pengelompokan, menghubungkan maupun memproses data
(Arianto & Anuraga, 2020).

Latent Dirichlet Allocation (LDA) merupakan salah satu metode populer
dikalangan peneliti pemrosesan bahasa alami di bidang pemodelan topik.
Meskipun begitu, LDA memiliki distribusi yang kompleks, sehingga
menyebabkan perhitungan estimasi dari distribusi posterior untuk model LDA
menjadi sangat sulit dilakukan secara manual (Kengken, 2014). Untuk
menyelesaikan permasalahan distribusi kompleks tersebut, maka digunakan
algoritma Gibbs Sampling (Qiu, 2014).

Pada penelitian (Gaur, 2017) dengan judul “Topic Models As A Novel
Approach To Identify Themes In Content Analysis: The Example Of
Organizational Research Methods” mendemonstrasikan LDA Topic modeling
sebagai metode baru dalam analisis data bentuk teks. Adapun data teks yang
dianalisis adalah 421 artikel yang dipublikasikan pada Organization Research
Method (ORM) dan berhasil mengungkapkan 15 topik, dimana hasil analisis
tersebut cukup sesuai dengan hasil kajian oleh manusia.

Pada penelitian yang dilakukan (Arianto & Anuraga, 2020) dengan judul
“Pemodelan Topik Pengguna Twitter Mengenai Aplikasi “Ruangguru™”
menggunakan LDA dan Gibbs Sampling pada aplikasi ruangguru, dimana hasil
yang didapatkan berupa kelompok data twitter yang terbagi menjadi 28 buah topik.

Pada penelitian yang dilakukan (Qiu, 2014) dengan judul “Topic words

analysis based on LDA model” menunjukkan bahwa model yang dihasilkan oleh



metode LDA dan Gibbs Sampling lebih baik dibandingkan dengan model TF-IDF
berdasarkan perbandingan tingkat presisi kedua model tersebut.

Berdasarkan penelitian-penelitian yang telah disebutkan diatas, pada
penelitian ini akan diterapkan metode Latent Dirichlet Allocation (LDA) dan

Gibbs Sampling untuk memodelkan topik pada teks.

1.3  Rumusan Masalah
Berdasarkan latar belakang masalah diatas, maka rumusan masalah dari
penelitian ini adalah sebagai berikut :
1. Bagaimana mengembangkan sistem pemodelan topik menggunakan
metode LDA dan Gibbs Sampling ?
2. Bagaimana kinerja metode LDA dan Gibbs Sampling dalam
memodelkan topik?
1.4 Tujuan Penelitian
Tujuan dari penelitian ini adalah sebagai berikut :
1. Menghasilkan sistem pemodelan topik dengan menggunakan metode
LDA dan Gibbs Sampling.
2. Mengetahui kinerja metode LDA dan Gibbs Sampling dalam
pemodelan topik.
1.5  Manfaat Penelitian
Manfaat yang didapat dari penelitian ini adalah sebagai berikut :
1. Membantu pembaca untuk mengetahui topik laten pada teks.
2. Sebagai referensi dalam penelitian di bidang Natural Language

Processing, khusunya pada bidang pemodelan topik.



1.6

1.7

Batasan Masalah
Batasan masalah dari penelitian ini adalah sebagai berikut :
1. Bahasa yang digunakan adalah Bahasa Indonesia.
2. Dokumen yang digunakan berupa artikel berita.
3. Dokumen berupa file format .json.
Sistematika Penulisan
Sistematika penulisan skripsi ini adalah sebagai berikut :
BAB |. PENDAHULUAN

Pada bab ini diuraikan mengenai latar belakang masalah, rumusan
masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah,
sistematika penulisan dan kesimpulan.
BAB Il. KAJIAN LITERATUR

Pada bab ini membahas dasar-dasar teori yang digunakan dalam
penelitian, seperti definisi pemrosesan bahasa alami, teks preprocessing,
pemodelan topik, Latent Dirichlet Allocation (LDA), Gibbs Sampling,
serta beberapa kajian literatur mengenai penelitian lain yang relevan
dengan penelitian ini.
BAB I1l. METODOLOGI PENELITIAN

Pada bab ini akan dibahas mengenai tahapan yang akan
dilaksanakan pada penelitian ini. Masing-masing rencana tahapan
penelitian dideskripsikan dengan rinci dengan mengacu pada suatu
kerangka kerja.

BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK
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Pada bab ini akan dibahas mengenai analisis dan perancangan
perangkat lunak yang akan digunakan sebagai alat penelitian.
BAB V. HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN

Pada bab ini, hasil pengujian berdasarkan langkah-langkah yang
telah direncanakan disajikan. Analisis diberikan sebagai basis dari
kesimpulan yang diambil dari penelitian ini.
BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN

Pada bab ini berisi kesimpulan dari semua uraian-uraian pada bab-
bab sebelumnya dan juga berisi saran-saran berdasarkan hasil dari
penelitian.
Kesimpulan

Dari pendahuluan ini, telah diuraikan secara umum pokok-pokok pikiran

yang melandasi penelitian yang akan dilakukan, meliputi latar belakang masalah,

rumusan masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan masalah, serta

sistematika penulisan.
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