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Application of Title Attribute Equality Measurement Based on String in 

Bibliographic Data to Improve The Performance of Authors Similarity 

Classification 

 

Mohammad El Qiliqsandy (09011281722064) 

Computer Engineering Department, Computer Science Faculty, 

Sriwijaya University 

Email : elqiliqsandy@gmail.com 

 

ABSTRACT 

Author Name Disambiguation (AND) is a problem of name ambiguity to the 

publication in a Digital Library (DL) database caused by the Homonymy and 

Synonymy of the author's name. The proposed method is a Deep Neural Network 

(DNN) and Support Vector Machine (SVM) to classify data. The DBLP Labeled 

Data dataset by Jinseok Kim, et. al. is used for the classification task. This study 

concerned with processing data with the techniques of normalization and 

transformation data to create an effective feature for classification. The 

performance evaluation of the research conducted is accuracy, precision, and 

recall. The parameters are important to evaluate the AND classification process, 

especially the identification of the author. For the result, DNN achieves accuracy, 

precision, and recall, which is 99.98%, 97.71%, and 97.83%, respectively. In 

addition, SVM produces accuracy, precision, and recall 99.98%, 95.33%, 95.09%, 

respectively. From the comparison of the two classification methods, DNN 

outperformed SVM for data classification and author identification. 

Keywords : Digital Library, Bibliographic Data, Author Name 

Disambiguation, Homonym, Synonym, Deep Neural Network, 

Support Vector Machine 
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ABSTRAK 

Author Name Disambiguation (AND) merupakan permasalahan ambiguitas 

nama terhadap suatu publikasi pada database Digital Library (DL) yang disebabkan 

karena kondisi Homonymity dan Synonymity nama penulis (author). Metode yang 

diusulkan dalam adalah Deep Neural Network (DNN) dan Support Vector Machine 

(SVM). Dataset bibliografi yang digunakan adalah Dataset DBLP Labeled Data 

oleh Jinseok Kim, dkk. Penelitian yang dilakukan berfokus dalam pengolahan data 

dengan berbagai macam teknik Normalization dan Transformation Data untuk 

menciptakan suatu fitur yang efektif untuk digunakan dalam klasifikasi. Parameter 

utama penelitian yang dilakukan adalah accuracy, precision, dan recall yang 

merupakan parameter penting untuk mengetahui tingkat keberhasilan metode yang 

dilakukan dalam mengatasi permasalahan AND khususnya identifikasi author. 

Klasifikasi DNN menghasilkan nilai accuracy 99,98%, precision 97,71%, dan 

recall 97,83%. Klasifikasi SVM menghasilkan nilai accuracy 99,98%, precision 

95,33%, dan recall 95,09%. DNN menjadi metode terbaik untuk melakukan 

klasifikasi data dan identifikasi author. 

Kata Kunci : Digital Library, Bibliographic Data, Author Name 

Disambiguation, Homonym, Synonym, Deep Neural Network, 

Support Vector Machine 
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BAB 1 

PENDAHULUAN 

1.1. Latar Belakang 

Author Name Disambiguation (AND) adalah permasalahan yang terjadi 

ketika terdapat satu author yang sama tetapi muncul dengan nama yang berbeda  

pada paper lain yang dipublikasikannya (sinonim) atau dua author yang berbeda 

tetapi memiliki nama yang sama (homonim)[1]. Menurut penelitian [2], AND 

sedikit sulit dipahami karena berbeda dari kasus disambiguation biasa pada bidang 

natural language processing lainnya dimana untuk membedakan nama penulis 

diperlukannya data meta, yaitu data di luar konteks tulisan. Hal ini terjadi karena 

dalam sebuah karya tulis, nama atau identitas penulis biasanya tidak tercantum di 

dalam tulisannya. Metadata yang dimaksud meliputi nama penulis, nama-nama 

rekan penulis, judul tulisan, tahun terbit, dan berbagai macam data lain tergantung 

dari organisasi yang menyimpan data bibliografi tersebut seperti DBLP , PubMed, 

dan MEDLINE[3]–[6]. 

AND memiliki dua kasus utama sebagai standar penyelesaiannya, yaitu 

penelitian untuk membedakan dua orang berbeda yang namanya mirip atau sama, 

kemudian seorang individu yang penulisan namanya berbeda. First name atau last 

name seorang penulis bisa sama dengan orang lain, seperti yang terjadi pada data 

yang dimiliki database MEDLINE dengan 2/3 penulis memiliki nama yang sama 

dengan penulis lain[6]. Hal ini bisa merusak beberapa bagian dari sistem data 

bibliografi seperti sistem pencarian dan sistem skor atau index seorang individu 

yang terbagi ke lebih dari satu akun[7]. 

Pada penelitian-penelitian yang pernah dilakukan sebelumnya, telah 

digunakan berbagai metode menggunakan machine learning maupun 

mengaplikasikan algoritma non machine learning. Penelitian terbaru [8], [9] 

mengarah ke pembuatan dataset karena jumlah data yang semakin membesar 

membuat penelitian-penelitian yang menggunakan dataset berbeda sulit 

dibandingkan. 
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Untuk menyelesaikan masalah AND, penelitian terdahulu telah 

menggunakan metode seperti Graph-based[10], [11] dan Supervised Machine 

Learning[12], [13]. Prapemrosesan dataset juga diteliti untuk memperbagus model 

sebelum diklasifikasi, seperti dataset Initial dari [14]. Penelitian ini berfokus pada 

bagian prapemrosesan dataset dimana sebelum masuk ke model machine learning, 

data teks harus diolah menjadi angka. Untuk mengubah data teks menjadi angka, 

beberapa penelitian menggunakan berbagai metode untuk mencari nilai kemiripan 

atau similarity. Nilai kemiripan bisa dicari dengan berbagai macam algoritma [15]. 

Penelitian ini akan menggunakan algoritma string-based similarity atau metode 

kemiripan teks berbasis string dimana metode yang digunakan yaitu Jaro-Winkler, 

Jaccard dan Cosine. 

1.2  Tujuan dan Manfaat 

1.2.1  Tujuan 

Tujuan dari Tugas Akhir ini, yaitu: 

1. Meningkatkan akurasi Author Matching pada kasus Author Name 

Disambiguation (AND) menggunakan metode kemiripan teks berbasis 

string dan Deep Neural Network (DNN). 

2. Mencari metode kemiripan teks terbaik untuk menyelesaikan masalah 

Author Name Disambiguation (AND) pada kasus Author Matching. 

1.2.2  Manfaat 

Manfaat dari penulisan Tugas Akhir ini, yaitu: 

1. Dapat memberikan informasi jelas mengenai kesamaan penulis (Author 

Matching) berdasarkan metode-metode kemiripan teks berbasis string. 

2. Dapat memberikan referensi jelas untuk penelitian mengenai Author 

Matching di bidang Author Name Disambiuation kedepannya. 
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1.3 Perumusan Masalah 

Bagaimana memilih metode kemiripan teks terbaik untuk digunakan pada 

permasalahan Author Name Disambiguation (AND) terutama pada kasus kesamaan 

penulis (author matching) menggunakan metode classifier Deep Neural Network 

(DNN), Random Forest dan Support Vector Machine (SVM) untuk mendapatkan 

kinerja terbaik dari hasil penelitian yang dilakukan. 

 

1.4 Batasan Masalah 

Batasan masalah pada penelitian tugas akhir ini adalah sebagai berikut: 

1. Penelitian dilakukan terhadap kasus author matching di bidang Author 

Name Disambiguation (AND). 

2. Penelitian dilakukan menggunakan bahasa pemrograman Python. 

3. Dataset yang digunakan dibuat oleh peneliti sebelumnya, Jinseok Kim 

et al [16]. Dataset ini merupakan dataset bibliografi bersumber dari 

organisasi DBLP dan data yang diambil sudah bersih. 

4. Penelitian ini menggunakan metode kemiripan teks berbasis string yaitu 

jaro-winkler, jaccard, dan cosine dengan classifier DNN, SVM dan 

Random Forest. Performa dari semua metode yang digunakan 

dibandingkan untuk menentukan cara terbaik dalam mengatasi 

permasalahan kasus author matching. 

5. Penelitian ini menghasilkan nilai-nilai yang dapat mengukur performa 

metode yang digunakan berupa nilai Akurasi, Presisi, Spesifisity, Recall, 

F1-Score dan Error-Rate, serta persentase kebenaran dalam kasus 

sinonim, homonim dan non sinonim homonim. 
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1.5  Metodologi Penelitian 

Pada Tugas Akhir ini, metodologi yang digunakan dalam melakukan 

penelitian adalah sebagai berikut: 

1.5.1  Metode Studi Pustaka dan Literatur 

Sebelum memulai penelitian, penulis terlebih dahulu melakukan studi 

pustaka mengenai metode kemiripan teks, klasifikasi Author Name Disambiguation 

(AND) dan kemajuan yang telah dikembangkan oleh peneliti-peneliti sebelumnya, 

sehingga penulis bisa memahami secara penuh apa yang akan diteliti.  

1.5.2  Metode Konsultasi 

Pada bagian ini, penulis terlebih dahulu berkonsultasi dengan para 

narasumber yang mengetahui materi dan berwawasan di bidang permasalahan AND 

yang dikerjakan dalam Tugas Akhir ini. 

1.5.3  Metode Pembuatan Model 

Penulis membuat program yang membantu perancangan model 

pembelajaran mesin untuk menyelesaikan permasalahan AND. Program tersebut 

merupakan sebuah instruksi yang apabila diberi dataset, akan mengubah masukan 

menjadi keluaran. 

1.5.4.  Metode Pengujian dan Validasi 

Model yang telah dibuat selanjutnya diuji untuk mengetahui kecacatan atau 

kekurangan yang bisa dibenarkan untuk meningkatkan akurasi dari model 

klasifikasi. 

1.5.5  Metode Hasil dan Analisa 

Hasil akhir dari pengerjaan tugas akhir dianalisis kelebihan dan 

kekurangannya agar dijadikan informasi yang mampu membantu penelitian-

penelitian kedepannya. 
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1.5.6  Metode Penarikan Kesimpulan dan Saran 

Metode terakhir yaitu mengambil kesimpulan dengan merangkum secara 

ringkas, padat dan jelas dengan maksud memberikan informasi secara terstruktur 

dan baik, serta untuk memberi saran dan ide untuk penelitian kedepannya. 

 

1.6 Sistematika Penelitian 

Untuk  memperjelas isi-isi dari tugas akhir, disusunlah sistematika 

penulisan seperti di bawah ini: 

BAB I PENDAHULUAN 

Bab ini digunakan untuk memberitahu secara rinci dan jelas perihal latar 

belakang, tujuan, manfaat, perumusan dan batasan masalah, serta metodologi dan 

sistematika penelitian. 

BAB II TINJAUAN PUSTAKA 

Bab ini menjelaskan dasar teori dan materi-materi mengenai masalah dan 

penyelesaian dari penelitian yang digunakan dalam pembuatan tugas akhir ini. 

BAB III METODOLOGI PENELITIAN 

Metodologi yang digunakan dibahas secara rinci perihal teknik, metode, dan 

alur proses yang dilakukan dalam penelitian. 

BAB IV HASIL DAN ANALISIS 

Bagian berikutnya menjelaskan hasil dari penelitan yang telah dikerjakan 

termasuk kehebatan dan kekurangan dari metode yang digunakan. 

BAB V KESIMPULAN 

Bab terakhir ini memberitahu hasil penelitian secara ringkas, padat dan jelas 

,disertakan saran untuk penelitian selanjutnya khususnya tentang Tugas Akhir yang 

dikerjakan. 
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