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ABSTRACT

Everyone's face shape is different. It is this difference that creates an
identity for every human being. The face is a 2-dimensional object that is
described using a collection of various lights, poses, and facial expressions
that have been identified from 2-dimensional facial images. There is a
great need for every intelligent machine that can identify faces, starting
with security systems that deal with crime and related offenses and other
automated tools, especially for crime, personal security and privacy
concerns. Detection of facial expressions in real time, carried out using a
webcam using a method in the form of the Support Vector Machines
(SVM) method and is already available on open-cv by using the extraction
of facial expression images. The expressions identified in this study were
sad, happy, afraid, angry, and neutral, with a mean precision value of
70.86% and a recall average of 69.57%. These results are not much
different from previous studies using the same test dataset.

Keywords: Face Expression Recognition, Real Time, Webcamera, Support
Vector Machines.
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ABSTRAK

Bentuk wajah setiap orang berbeda — beda. Perbedaan inilah yang
menciptakannya identitias bagi setiap manusia. Wajah ialah sebagai objek
2 dimensi yang digambarkan dengan menggunakan kumpulan berbagai
cahaya, pose, serta ekspresi wajah yang telah diidentifikasikan dari citra
wajah 2 dimensi . Adapun kebutuhan besar bagi setiap mesin cerdas yang
dapat mengidentifikasikan wajah, dimulai dengan sistem keamanan yang
menangani kejahatan serta terkait pelanggaran dan alat otomatis lainnya,
terutama bagi kejahatan, keamanan pribadi serta menyangkut privasi.
Pendektesian ekspresi wajah secara real time, dilakukan menggunakan
kamera webkamera dengan menggunakan metode berupa metode Support
Vector Machines (SVM) dan sudah tersedia di open-cv dengan
menggunakan ekstraksi dari citra ekspresi wajah. Ekspresi yang
diidentifkasi pada penelitian ini adalah sedih, senang ,takut ,marah,dan
netral,dengan nilai akurasi presisi rerata 70,86% dan rerata recall 69,57%.
Hasil ini tidak jauh berbeda dengan penelitian sebelumnya yang
menggunakan dataset uji yang sama .

Kata Kunci : Pengenalan Ekspresi Wajah, Real Time, Webcamera,
Support Vector Machines.
Palembang, September 2022
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BAB |
PENDAHULUAN

11 Pendahuluan
Bab satu ini memuat serta menjelaskan terkait latar belakang penelitian ini

& rumusan permasalahan, tujuan, kegunaan penelitian, serta batasan — batasan
permasalahan yang dipakai sebagai rincian untuk penelitian terkait.

12 Latar Belakang

Bentuk wajah setiap orang berbeda — beda. Perbedaan inilah yang
menciptakannya identitias bagi setiap manusia. Wajah ialah sebagai object 2d
yang digambarkan dengan menggunakan kumpulan berbagai cahaya, pose, serta
ekspresi wajah yang telah diidentifikasikan dari citra wajah 2d. Adapun
kebutuhan besar bagi setiap mesin cerdas yang dapat mengidentifikasikan wajah,
dimulai dengan sistem keamanan yang menangani kejahatan serta terkait
pelanggaran dan alat otomatis lainnya, terutama bagi kejahatan, keamanan pribadi
serta menyangkut privasi. Tugas untuk mengenali wajah sangatlah mudah bagi
manusia namun, dikarenakan adanya kompleksitas yang berkaitan seperti dengan
lokasi, sudut pandang, serta okulasi tugas ini tergolong sangatlah kompleks untuk

dijalankan bagi sebuah komputer.

Pendeteksian wajah mencakup banyaknya variable , termasuk gambar dari sumber
orang, kemudian gambar hasil olahan, gambar hasil dari extract serta data — data
profil. Kita juga, membutuhkan adanya alat penginderan berupa sensor dari
kamera, bagaimana penentuan citra yang sudah tedeteksi apakah termasuk sebagai
golongan dari wajah manusia, dan juga bagaimana menentukannya suatu

informasi yang sesuai menurut citra yang diharap.

I-1



Kemudian salah satunya cara untuk penyelesaian permasalahan pada
klasifikasi dengan benar, ialah dengan menggunakan support vector machine atau
svm. Yang dapat bekerja dengan cara mendifinisikan batasan-batasan antar dua
kelas pada jarak maksimum dari data yang paling dekat. Jarak maksimal diperoleh
melalui dengan mencari hyper plan optimal / garis partisi diruang input yang
diperoleh dengan mengukur margin hyper plan. Margin ialah, jarak antar hyper
plan dengan titik terdekatnya pada setiap kelasnya. Selain menggunakan support
vector machine, metode lainnya yang bisa kita gunakan ialah metode Haar Like
Featur. Fitur ini ialah merupakan cara terbaik dan sangat efisiensi untuk
mengenali adanya pola wajah serta fitur ini juga berbasis gelombang. Proses dari
pengolahan citra dengan memakai fitur ini, difasilitasinya oleh adanya filter

bilateral, deteksi tepi canny, citra integral, serta pengklasifikan adabost.

Zufur dan Setiono, melakukan penelitian jaringan saraf convolutional untuk
penelitian wajah secara real-time dan juga memperoleh tingkatan akurasi rata-rata
sebesar 89%. Penelitian dilakukan dengan mengunakan perangkat web camera M-
tech 5mp, dimana subject didekatkan kekamera dan kamera akan mengambil

gambar wajah yang terdeteksi.

Seandrio dan Pratama, melakukan studi kasus serupa dengan sistem
pengenalan eskpresi wajah menggunakan waktu nyata. Ini menggunakan tujuh
ekspresi wajah dasar: kemarahan, kelelahan, kebahagian, kesedihan, ketakutan,
terkejut dan biasanya hanya berfokus pada 5 ekspresi wajah: marah, takut, sedih,
senang dan netral. Pendeteksi emosi wajah, dilakukan pada kamera dengan

menggunakan metode yang berasal dari metode Har Like Feature dan sudah



tersedia di open-cv dengan menggunakan extract dari citra ekspresi wajah
menggunakan cnn. Survey telah menemukan hasil rata rata dari penelitian
sebanyak 70,47 % untuk nilai acuraccy, 70,86 % untuk nilai presisi, dan 69,57 %

untuk nilai rata-rata recall.

Berdasarkan dari berapa penelitian penelitian tersebut, maka penulis
menggunakan metode support vector machine, sebagai salah satu metode
klasifikasi dan juga metode Har Like Feature dengan pertimbangan waktu yang
dibutuhkan untuk mendeteksi objek yang dilakukan metode ini lebih cepat
dibandingkan dengan menggunakan metode Convolutional Neural Network
(CNN). Dengan menggunakan webcamera yang mampu mengenali adanya

ekspresi yang berbeda-beda: eskrepsi marah, senang, sedih, netral, takut.

13 Rumusan Masalah
Dengan latar belakang yang telah dijelaskan, masalah berikut yang muncul,

yang dapat diatasi yaitu:

1. Cara membuat suatu model yang dapat mengenali ekspresi dari wajah
dengan menggunakan metode svm.

2. Bagaimana cara membuat suatu sistem yang mampu mengenali beberapa
wajah dan mengklasifikan ekspresi wajah menggunakan model yang

dibentuk berdasarkan dari rumusan soal no. 1.

14  Tujuan Penelitian

Dilaksanakannya studi penelitian ini, memiliki tujuan ialah untuk:

1.  Membangun suatu model untuk pengenalan pada ekspresi wajah dengan



2.

memakai algoritma SVM.

Membuat Sistem yang dapat mendeteksi ekspresi semua wajah yang

tertangkap kamer
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Manfaat Penelitian

Manfaat yang akan di dapat pada penelitian ini adalah sebagai berikut :

Kita dapat melihat cara kerja dari metode svm, pada sistem yang sedang
berjalan.

Kemudian, dapat mengenali multi-sistem wajah dan mengetahui

pengklasifian dari ekspresi wajah.

Batasan Masalah
Batasan masalah yang digunakan dalam penelitian ini adalah sebagai

berikut :
1. Harus Menggunakan Webcame 16Mp agar hasil lebih baik

2. Harus Mendapatkan Cahaya yang cukup untuk pendeteksian

Sistematika Penulisan
Sistematika penulisan yang digunakan dalam penelitian ini adalah sebagai

berikut :
BAB | PENDAHULUAN
Bab ini menerangkan tentang pendahuluan, latar belakang,
rumusan masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, batasan

masalah,dan sistematika penulisan.



BAB Il TINJAUAN PUSTAKA

Dibagian ini, memuat mengenai alasan serta teori penguat alasan

dilakukannya penelitian ini

BAB Il METODOLOGI PENELITIAN
Di bagian ini memuat tahap-tahap yang dijalankan pada proses
penginvestigasian. Dari setiap fase dijelaskan secara merinci dan
tersturktur sesuai dengan kerangka kerja. Di bagian akhir bab akan

memuat perencanaan management project

untuk kegiatan yang akan dilaksanakan.
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